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Uvod

V poslednich 20 letech doslo v hospodaiském vyvoji vyspélych evropskych i mimoevropskych ekonomik
k fadé ekonomickych jevu, které svou povahou vzbudily zdjem teoretickych i aplikovanych ekonomd.
Jednim z nich je tzv. velkd recese jejiZ hlavni vrchol Ize spatfovat v obdobi let 2008 az 2009, coz bylo
spojeno s ekonomickych poklesem a stagnaci i v letech nasledujicich. Tento ekonomicky vyvoj se logicky
nevyhnul ani vyvoji na trzich prace, at’ jiZ v podob¢ rlistu nezaméstnanosti, poklesu v tvorbé novych
pracovnich nebo ve zméné struktury nezaméstnanosti. Dopady na dynamiku trhti praice mél i nasledny
proces postupného oZivovani a riistu ekonomik, ktery pfetrvaval i v roce 2019. V této souvislosti se
nabiz{ fada otdzek spojenych se schopnosti trhii prace reagovat na pozitivni i negativni Soky, kterym
ekonomiky v pribéhu Casu Celi a snaZi se jim pfizpisobovat. At jiz jde o Soky poptavkové, nabidkové,
Soky vychazejici svou povahou z chovéani fiskdlni nebo monetarni autority, nebo majici svij ptivod v
ekonomickém vyvoji zahrani¢nich ekonomik, ve vSech pripadech se jejich dopad na ekonomiku odraz{
na trhu préace, ktery tento Sok miZe tlumit nebo naopak zesilit.

V ramci analyzy vztahu mezi ekonomickym vyvojem a vyvojem na trzich prace hraje svou roli je-
jich efektivita a flexibilita. Efektivitu miZeme na tomto misté chipat rimcové jako schopnost trhd prace
efektivné spojovat nezaméstnané a volna pracovni mista. Flexibilitu pak lze ve svém pojeti pojmout jako
rychlost ¢i intenzitu s jakou se trhy prace dokdzou vyrovnat s dopady cyklického vyvoje ekonomiky.
Predkladana habilitacni prace se zaméfuje pravé na problematiku dynamiky, efektivity a flexibility trhii
prace, a to konkrétné v ekonomikach zemi Visegradské skupiny (zemi skupiny V4), tedy v ekonomi-
kach Ceské republiky, Slovenska, Polska a Mad’arska. Pfedmétem z4jmu bude obdobi poslednich 20 let
pocinaje rokem 2000 a konce druhou polovinou roku 2019.

Tyto ekonomiky maji spole¢nou historii v tom smyslu, Ze po roce 1989 prosly transformacnim proce-
sem z centrdlné pldnovanych ekonomik na ekonomiky trzni. Nicméné, kazda z nich méla odliS§né starto-
vaci podminky, pokud jde napt. o ukazatele makroekonomické stability a vykonnosti, a rovnéz se liSily v
samotné strategii transformacniho procesu (v pfipadé Slovenska mdme na mysli vyvoj po roce 1993, kdy
doglo k rozd&leni byvalého Ceskoslovenska). Tento vyvoj se logicky promitl i do vyslednych ukazateld
ekonomického vyvoje a rozdilnost Ize spatfovat i v odliSném vyvoji instituci, v€etné instituci trhu price,
kam muZeme fadit silu odbort, nastaveni fungovani institutu minimalni mzdy, miru socialni ochrany
zaméstnanc, velikost a podminky spojené s vyplacenim podpory v nezaméstnanosti nebo fungovéani a
ucinnosti nastrojii aktivni politiky zaméstnanosti. Samotna historie tohoto vyvoje vSak neni pfedmétem
této prace. MuZeme nicméné predpokladat, Ze po roce 2000 jiz proces transformace byl definitivné uza-
vien a zkoumané ekonomiky se pfeménily na se svymi specifiky, coZ zahrnuje i specifika trhd prace. To
je divodem vybéru pocatku zkoumaného obdobi. V roce 2004 vstoupily zemé Visegradské skupiny do
Evropské unie, ov§em jen Slovensko se v roce 2009 stalo plnohodnotnym ¢lenem Eurozdny a pfedsta-
vuje tak ekonomiku s neautonomni monetdrni politikou. Specifika jednotlivych ekonomik se projevily i
v odli$ném ekonomickém vyvoji po ekonomickém poklesu roku 2008, jak bude déle ilustrovano, coZ se
projevilo i riznych dopadech na dynamiku trhii prace téchto zemd, a to jak na agregétni, tak i na regio-
nalni drovni. V pribehu celého obdobi let 2000 az 2009 jsou totiZ patrné rozdily mezi regiony v ramci
jednotlivych zemi Visegradské skupiny, a to nejen v mife nezaméstnanosti, ale i v jeji struktuie. Z tohoto
pohledu se tak nabizi zaméfit pozornost nejen na otdzku fungovani agregatnich trhii prace na drovni celé
ekonomiky, ale i na otdzku fungovani trhii prace na regiondlni drovni. Regiondlni drovni budeme cha-
pat troveii kraji (v pripadé Ceské republiky a Slovenska), droveii Zup (v piipadé Mad’arska) a troveti
vojvodstvi (v piipad€ Polska). Z hlediska administrativniho ¢lenéni se jedna o podobné typy regionti.



Hlavnim cilem této habilitani prace je kvantifikovat miru efektivity a flexibility trhd prace Visegrad-
ské skupiny na celostitni a regiondlni drovni, vyhodnotit miru pfipadné heterogenity napii¢ zemémi a
regiony, identifikovat mozné strukturdlni zmény v jejich vyvoji, a vyhodnotit dopady vybranych struktu-
ralnich charakteristik trhii prace na dynamiku vyvoje t€chto trhd. Tento cil bude dale doplnén o diléi cile
a rozveden do podoby vyzkumnych otdazek a testovatelnych hypotéz. Efektivita trhi prace bude v této
préici pojata jako efektivita tzv. parovaciho (matching) procesu. Flexibilita je pak chipdna z makroeko-
nomického dhlu pohledu, konkrétné z pohledu vzdjemného vztahu a dynamiky mezery nezaméstnanosti
a hospodarského cyklu a rovnéz i v kontextu vzdjemného propojeni dynamiky volnych pracovnich mist
a nezameéstnanosti. Oba tyto klicové pojmy v préci dédle upfesnime a zasadime do kontextu soucasné
ekonomické literatury a podrobné diskuse. S ohledem stanoveny hlavni cil predkladané habilitacni prace
budou pfevaZujicim ndstrojem jeho naplnéni empirické metody ekonometrie aplikované na pozorova-
telnd makroekonomickd data, kdy podkladem piislusnych ekonometrickych modeld budou jednak for-
malni ekonomické modely Okunova vztahu a Beveridgeovy kfivky, jednak pak strukturlni dynamicky
stochasticky model v§eobecné rovnovahy zahrnujici sektor reprezentujici trh prace zkoumanych ekono-
mik. Sird{ paleta modelovych koncepti a pouZitych ekonometrickych ndstroji a metod tak miZe prispét k
robustnosti ziskanych vysledki a zavéri. Jejich komplexni propojeni a zaméfeni na tizkou skupinu zemi,
které prosly procesem transformace na trzni ekonomiky, je svym zpiisobem origindlni a dcelné pfispiva
do diskuze problematiky efektivity a flexibility trhl prace. Navic se diky tomu otevird rovnéZ prostor pro
zhodnoceni moZnosti a mezi téchto nastroji a technik ekonometrie, minimalné tedy na poli zkoumaného
fenoménu efektivity, flexibility a dynamiky trhd prace.

Struktura prace je nasledujici. V kapitole 1 jsou nejprve predstavena stylizovana fakta o ekonomic-
kém vyvoji zemi skupiny V4, a to s dlirazem na vyvoj trhli prace na celostatni a regionalni irovni. To ndm
umoziuje identifikovat rozdily v klicovych charakteristikach téchto trhii prace a je to rovnéz dobrou mo-
tivaci k nastoleni dil¢ich cilti, vizkumnych otdzek a hypotéz. Soucdsti této kapitoly je vysvétleni pouzité
metodologie zaméfené na naplnéni stanovenych cill prace. Explicitni definice pojmi efektivity, flexibi-
lity a dynamiky je pfedstavena v kapitole 2, a to v kontextu soucasné literatury. Zamétime se podrobnou
reSersi literatury, coZ jednozna¢né napomuzZe vymezeni piinosu této prace k soucasnému poznani. Kapi-
tola 3 detailnéji popisuje ekonometrické techniky a nastroje vyuZzivané v ramci identifikace a diagnostiky
formulovanych ekonometrickych modeld a konceptd. V kapitole 4 jsou podrobné predstavena pouZzita
data, jejich dprava a pfevod do podoby srovnatelnych ukazatelti napfi¢ zkoumanymi zemémi. Kvanti-
fikace miry flexibility agregovanych a regiondlnich trhil prace je obsahem kapitoly 5, vysledky odhadii
efektivity trhii prace a jejich diskuze jsou nasledné rozvinuty v kapitole 6. Makroekonomické pojeti
efektivity, flexibility a dynamiky trhii prace ve strukturdlnim pojeti je obsahem kapitoly 7. Zavér prace
komplexné shrnuje, interpretuje a vyhodnocuje dosaZzené vysledky v souladu s odpovéd mi na poloZené
vyzkumné otdzky a vyhodnocenim formulovanych hypotéz. Zavér priace je rovnéZz vénovén shrnuti pii-
nost celé prace. Soucdsti této prace jsou i relativné rozséhlé prilohy, které slouzi k doplnéni jednotlivych
kapitol jak o dals{ ilustrace charakteristik regiondlnich trhd préace, tak i o dalsi vysledky odhadd modeli
prezentovanych v hlavni ¢asti prace.



Kapitola 1

Stylizovana fakta a vyzkumné otazky

Tato kapitola ve své tivodni Césti pfedstavi ekonomicky vyvoj zemi Visegrddské skupiny v poslednich
20 letech, a to zejména v kontextu vyvoje na trzich prace. Zaméifime se rovnéZ na charakterizaci vyvoje
zakladnich charakteristik regiondlnich trhil prace téchto ekonomik. Na tomto zdklad€ se ve druhé casti

této kapitoly zaméfime na stanoveni dil¢ich cilii predkladané price, vyzkumnych otdzek a hypotéz, a
podrobnéji si vysvétlime metodiku celé prace.

1.1 Ekonomicky vyvoj v zemich V4

Ekonomiky zemi Visegradské skupiny prosly od roku 2000 velmi dynamickym ekonomickym vyvojem.
Jak ilustruje obrazek 1.1, redlny hruby doméaci produkt vzrostl v obdobi let 1999 az 2019 v piipadé
Mad’arska o 60 %, v piipadé Ceské republiky o vice nez 70 %, a v piipadé Slovenska a Polska o vice
neZ dvojnasobek.

Vyvoj indexu realného HDP
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Obrazek 1.1: Redlné HDP v zemich V4 v obdobi 1999-2019
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé dat o vyvoji redlného hrubého doméciho produktu z OECD (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.

Tento znatelny dlouhodoby ekonomicky rist byl ve svém vyvoj narusen zejména ekonomickou kriz{
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v roce 2008, kdy vSechny zemé Visegradské skupiny, s vyjimkou Polska, zazily sice kratkodoby, nicméné
o to vyraznéjsi ekonomicky pokles, coZ je patrné rovnéZ z obrazki 1.2 a 1.2 reprezentujici mezictvrtletni
respektive mezirocni tempa rtstu redlného HDP.

Meziétvrtletni tempa rastu realného HDP
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Obrazek 1.2: MezicCtvrtletni tempa ristu redlného HDP v zemich V4 v obdobi 1999-2019
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé dat o vyvoji redlného hrubého doméciho produktu z OECD (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.

Ceska republika a Mad’arsko v letech 2009 aZ 2013 zaZily zjevnou stagnaci ve svém ekonomickém
vyvoji, kdy svych pfedkrizovych hodnot dosdhly v roce 2014 (viz obrazek 1.1). Oproti tomu se Slo-
vensko, jehoz mezictvrtletni pokles realného HDP dosahoval hodnot bliZicim se 10 %, vritilo nad svou
ptredkrizovou droven jiz v roce 2011. Z odhadi cyklického vyvoje redlného hrubého doméciho produktu
je patrné, Ze prestoze nejveétsi meziCtvrtletni vykyv byl pozorovatelny na Slovensku, nejvétsi mezirocni
vykyv a rovnéz tak i nejveétsi cyklicky propad ve vyvoji ekonomiky zazilo Mad’arsko, jak ukazuje obra-
zek 1.4. Pohled na cyklicky vyvoj zemi V4 ukazuje na relativné vysokou podobnost v cyklickém vyvoji
u Ceské republiky, a Slovenska, coZ lze pficist na vrub jejich podobnosti z hlediska otevienosti, presn&ji
feceno zdvislosti ekonomického vyvoje na zahraniénim exportu a faktu, Ze ekonomicky propad v roce
2008 1ze vnimat jako spolecny negativni exogenni (zahrnaicni) poptavkovy Sok. Zcela odlisny cyklicky
vyvoj v obdobi let 1999 az 2000 je spojen s ekonomikou Polska, ktera tento Sok takika nezaregistrovala.
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Meziroéni tempa ristu realného HDP
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Obrazek 1.3: Meziro¢ni tempa rlstu redlného HDP v zemich V4 v obdobi 1999-2019
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé dat o vyvoji redlného hrubého domaciho produktu z OECD (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.
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Obrazek 1.4: Mezera vystupu v zemich V4 v obdobi 1999-2019
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdklad€ dat o vyvoji redlného hrubého domdaciho produktu z OECD (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.
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1.2 Trh prace v zemich V4

Ekonomicky vyvoj v zemich V4 se promitl i do vyvoje na trzich prace téchto zemi. PrestoZe samotny
vyvoj hospodéiského cyklu reprezentovany vyvojem mezery vystupu redlného HDP (viz obrdzek 1.4)
nebyl v rdmci ekonomiky zemi Visegradské ctyiky zcela totozny, co do amplitudy a délku jednotlivych
cykld, vyvoj nezaméstnanosti (zejména od roku 2007) jiz naopak velmi podobny byl.

Vyvoj nezaméstnanosti
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Obrazek 1.5: Nezaméstnanost v zemich V4 v obdobi 1999-2019

Zdroj: Vlastni zpracovanf na zdkladg statistik vyvoje nezam&stnanosti a strukturalnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRV (2019),
NFSZ (2019) a WPSZ (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.

Vyvoj nezaméstnanosti, zachyceny pro tcely relativniho srovnani prostfednictvim indexu (kdy rok
2010 je roven 100), je ukdzdn na obrdzku 1.5. Ve vsech ekonomikéch je moZno pozorovat prudky po-
kles nezaméstnanosti od roku 2013, ktery ve vSech zemich skupiny V4 snizil poCet nezaméstnanych o
vice nez polovinu. Tento vyvoj byl navic doprovazen prudkym nardstem poctu pracovnich mist, kdy se
mezi lety 2010 a 2019 tento rist v piipadé Ceské republiky bliZil témé&F desetindsobku vychozich hod-
not a vyrazné tak prekonal predkrizovy rist v letech 2006 a 2007. V ptipadé Slovenska jiZ o vice nez
desetindsobném nartist poctu volnych pracovnich mist hovofit miZzeme. Pozvolné&jsi riist poctu volnych
pracovnich mist, i kdyZ nikoliv az tak impozantni, zaZilo i Polsko, kdy vSak z pohledu na vyvoj sezénné
ocisténého indexu volnych pracovnich mist 1ze pozorovat trvalé tendence rist od roku 2001, s mirnym
zpomalenim v pokrizovém obdobi po roce 2008. Vyvoj indexu volnych pracovnich mist Mad’arska vy-
padd na prvni pohled velmi volatilné, coz je vSak ddno metodikou vykazovani poc¢tu volnych pracovnich
mist, kdy v pfipadé Mad’arska je uvadén index volnych pracovnich mist v pribéhu daného obdobi, coz
zahrnuje (pfed transformaci do podoby indexu) soucet poctu volnych pracovnich mist na konci predcho-
ziho obdobi (resp. v pripad¢ Ctvrtletnich dat na konci mésice predchazejicimu poslednimu mésici daného
Ctvrtleti) a poctu nové vytvorenych pracovnich mist v daném mésici. V ostatnich zemich se plivodni data
o volnych pracovnich mistech tykaji poctu volnych pracovnich mist na konci daného ctvrtleti. V ramci
dalSich analyz nicméné budou tyto ukazatele sjednoceny.

Ekonomicky rist, pokles nezaméstnanosti a rist po¢tu volnych pracovnich mist se v poslednich le-
tech projevil i ve vyrazném poklesu miry nezaméstnanosti. Zamérné zde hovorime o vyvoji v poslednich
letech, nebot’ jak je patrné ve vyvoji miry nezaméstnanosti na Slovensku, dochdzelo zde k poklesu miry
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Vyvoj volnych pracovnich mist
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Obrazek 1.6: Volna pracovni mista v zemich V4 v obdobi 1999-2019

Zdroj: Vlastni zpracovanf na zdkladg statistik vyvoje nezaméstnanosti a strukturalnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRV (2019),
NFSZ (2019) a WPSZ (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.

Mira nezaméstnanosti
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Obrazek 1.7: Mira nezaméstnanosti v zemich V4 v obdobi 1999-2019

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé statistik vyvoje nezaméstnanosti a strukturdlnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRV (2019),
NFSZ (2019) a WPSZ (2019). Podrobné;ji viz kapitola 4.
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nezaméstnanosti jiZz dlouho pted krizi roku 2008, pricemz tento trendovy pokles nebyl vzdy doprova-
zen i ristem volnych pracovnich mist. Specifikum takovéhoto vyvoje vede k zamysleni, co mohlo byt
pfic¢inou, kdy jednou z moznosti miiZze byt rust efektivity procesu parovani volnych pracovnich mist a
miry nezaméstnanosti napt. v disledku lepsi sladénosti kvalifikaéni struktury nezaméstnanych a tomu
odpovidajicich pozadavku firem vytvarejicich volna pracovni mista.

Vyvoj struktury nezaméstnanych dle véku
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Obrazek 1.8: Vékova struktura nezaméstnanych v zemich V4 v obdobi 1999-2019

Zdroj: Vlastni zpracovani na zkladg statistik vyvoje nezam&stnanosti a strukturalnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRV (2019),
NFSZ (2019), WPSZ (2019) a Eurostat (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.

Jak se ekonomicky vyvoj promitl do struktury nezaméstnanych dle véku, nejvys$siho dosazZeného
vzdélani a dle délky nezaméstnanosti, ukazuji obrazky 1.8, 1.9 a 1.10. Z pohledu na vyvoj rozdéleni vé-
kové struktury je zfejmé, Ze pokles nezaméstnanosti nejvice ,,zasdhl“ kategorii mladych nezaméstnany
ve vékové skupiné do 24 let. Tento vyvoj je v porovnani s vyvojem v nékterych jinych statech Evropské
unie (jako je napf. Spané&lsko) relativné vzacny a poukazuje na obecnou zlep3ujici se schopnost trhi prace
zemi Visegradské skupiny (s mens$im efektem v piipadé Mad’arska) absorbovat tuto kategorii nezameést-
nanych, coz je pozitivni i z hlediska dalSiho vyvoje na trhu prace, kdy se tato kategorie nezaméstnanych
nestane hlavni slozkou odrazenych zaméstnanci, ktera by tak mohla tvofit vyraznou ¢ast dlouhodobé ne-
zamé&stnanych. Vzd&lanostni struktura nezaméstnanych v piipadé Ceské republiky a Mad’ arska pretrvava
v podobnych proporcich po celou dobu zkoumaného obdobi, pfestoze je zde patrny mirny pokles podilu
nezaméstnanych v se zakladnim a niz$im stfednim vzdélani (definice téchto kategorii je obsahem kapi-
toly 4). To je disledkem skuteCnosti, Ze prudky nartst volnych pracovnich mist s sebou prinesl i vétsi
nabidku volnych pracovnich mist pro nizko kvalifikované zaméstnance. Ve vétsi mife se mozné tento
vyvoj pozorovat na Slovenském a Polském trhu prace. Z pohledu na obrdzek 1.10 vyvoje podilu neza-
mé&stnanych dle délky trvani nezamé&stnanosti je mozné v pripadé Ceské republiky a Slovenska pozorovat
pozvolné nartisty podilu kratkodobé nezaméstnanych v predkrizovém obdobi predchazejicimu roku 2008
arovnéZ i v pokrizovém obdobi (od roku 2014), kdy se ekonomiky téchto zemi dostavaly do ristové faze
hospodarského cyklu. To mélo za nasledek pokles podilu dlouhodobé nezaméstnanych, coz je jednou ze
znamek efektivity a flexibility trhu prace, ktery dokdZe absorbovat i tyto pracovniky. Nicménég, v té€chto
uvahdch je vzit v potaz i mozné zmény v podminkach nastaveni dichodovém systému danych zemd, které
mohou vést k vyvedeni pracovnikli v pfeddiichodovém véku mimo trh prace. To se vSak s ohledem né-
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Vyvoj struktury nezaméstnanych dle nejvyssiho dosazeného vzdélani
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Obrazek 1.9: Vzdélanostn{ struktura nezaméstnanych v zemich V4 v obdobi 1999-2019
Zdroj: Vlastni zpracovanf na z4kladg statistik vyvoje nezam&stnanosti a strukturalnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRV (2019),
NFSZ (2019), WPSZ (2019) a Eurostat (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.

Vyvoj struktury nezaméstnanych dle délky nezaméstnanosti
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Obrazek 1.10: Zastoupeni nezaméstnanych dle délky nezaméstnanosti v zemich V4 v obdobi 1999-2019

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé statistik vyvoje nezaméstnanosti a strukturdlnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRYV (2019),
NFSZ (2019), WPSZ (2019) a Eurostat (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.
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rtst podilu nezaméstnanych ve vé€ku 55 a vice let (viz obrazek 1.8) jednoznacné neprokazuje. V piipadé
Mad’arska vyrazny pokles podilu dlouhodobé nezaméstnanych nastal aZ v poslednich 5 letech (od roku
2015), naopak Polsko zazilo pokles v podilu dlouhodobé nezaméstnanych jen pfed obdobim finanéni
krize roku 2008 (kterd nicméné Polskou ekonomiku postihla jen minimélnég), a v poslednim obdobi se
nijak dramaticky neméni. Je vSak nutné zohlednit, Ze jejich podil byl dlouhodobé vyrazné nizsi oproti
Slovensku, tudiZ na tomto zakladé nelze jednoznacné prokazat, Ze by trh prace Polska byl méné efektivni
(pokles nezaméstnanosti se diky konstantnimu podilu dotkl i této skupiny nezaméstnanych). Otazka role
struktury nezaméstnanych pfi vyhodnocovani flexibility a efektivity trhG prace mize hrat vyznamnou
roli, a tato otdzka tak bude soucdsti naplnéni hlavniho cile této prace.

1.3 Regionalni trhy prace zemi V4

Sledovéani vyvoje makroekonomickych ukazatelii a ukazatel na trhu prace miiZe bezpochyby prinaset
uzite¢nou informaci o jejich vzdjemném propojeni na agregitni trovni ekonomiky jako celku. Problém
vSak nastdva v piipadé, pokud rist ekonomiky nedopadd na jednotlivé regiony rovnomérné. To ma i
v dlouhodobém obdobi za nésledek socidlni i ekonomickou polarizaci ve spole€nosti s hospodarko-
politickymi dopady. Vyvoj ukazatelt trhi prace na regionalni urovni je velmi detailné ilustrovdn na
obrézcich v pfiloze C v piipadé Ceské republiky, v piiloze D v piipadé Slovenska, v piiloze E v piipadé
Mad’arska a kone¢né v piiloze F v pripadé Mad’arska. Z téchto obrazki je patrnd vysoka heterogenita
v jednotlivych ukazatelich napii¢ jednotlivymi regiony v rdmci kazdé z ekonomik zemi Visegradské
Ctyiky.

Primérna mira regiondlni miry nezaméstnanosti v Ceské republice se v prib&hu let 2000-2019 pohy-
bovala v rozmezi 3,5 % v piipadé Prahy aZ po vice nez 11 % v piipadé Usteckého a Moravskoslezského
kraje. V letech 2000 az 2007 pritom dosahovala hodnot kolem 15 % a naopak v obdobi let 2014-2019
zazily i tyto dva posledné zminované regiony pokles na troven presahujici 7 %. Ve stejny Casovych
tsecich se pfitom primérnd mira nezaméstnanosti v Praze drZela na podobné trovni. Podobnou hete-
rogenitu lze spatfovat i v mife volnych pracovnich mist, kde v pokrizovém obdobi let 2008-2013 kde
nejnizsi primérné hodnoty 0,77 % dosahoval kraj Vysocina. V obdobi 2014-2019 se na pomyslny Zeb-
ficek nejnizs$i miry volnych pracovnich mist dostal naopak Moravskoslezsky kraj. Nicméné tato hodnota
by odpovidala jedném z nejvysSich hodnot v pokrizovém obdobi (kde Praha dosahovala hodnot 1,95
%). Pokud se vratime zpét k regiontim s nejvyssi primérnou nezaméstnanosti, miZeme si v§Simnout, Ze
z hlediska struktury nezaméstnanosti tyto regiony nevybocuji od hodnot ostatnich regioni. Vezmeme-li
v tvahu podil primérnych nezaméstnanych osob ve véku 55 a vice let, tak tento podil je s 15,48 %
nejvyssi za obdobf let 2000-2019 v Praze (tedy regiony s nejniZs$i nezaméstnanosti) a nejniZsi naopak
v Usteckém kraji, ktery patiil k regioniim s nejvysii primérnou mirou registrované nezaméstnanosti.
Jedna z viditelnych vazeb mezi strukturou nezameéstnanosti a mirou nezaméstnanosti je v piipadé podilu
nezaméstnanych se zdkladnim nebo niz8im stifednim vzdélanim a v piipadé podilu dlouhodobé neza-
méstnanych. V tomto pripadé je zajimavym fenoménem nartst podilu dlouhodobé nezaméstnanych v
Praze v poslednim obdobi let 2014-2019 (na hodnotu 33 % z podilu obdobi po krizi roku 2008 ve vysi
22 % resp. 24 % z obdobi pred touto krizi). Mira nezaméstnanosti v§ak v Praze ztstala na stabilné nizké
drovni.

Podobné jevy lze vidét i v regionech ostatnich statii skupiny zemi V4. Z hlediska miry nezameést-
nanosti je patrna silné disproporce v mife nezaméstnanosti vychodnich regiond (zahrnujicich Presovsky
kraj, Banskobystricky, KoSicky a trochu jizZnéji i kraj Nitransky) na drovni témét 20 % za celé obdobi let
2000-2019 a regionti zdpadnich pohybujicich se (s vyjimkou Bratislavského kraje) na primérné trovni
10 %. V podobném regiondlnim ¢lenéni zde existuje i disparita v mife volnych pracovnich mist. I v tomto
ptipade jsou rozdily doprovazeny rozdily ve struktufe nezaméstnanosti, a to zejména v podilech dle nej-
vysstho dosaZeného vzdelani a vyrazné odliSnych a vysSich podilech dlouhodobé nezaméstnanych. Ve
srovndni s Ceskou republikou vykazuje Slovensko mnohem vy3§i regiondlni podily nezaméstnanych s
vysokoSkolskym vzdélanim u zapadnich regiond, tedy téch s podprimérnou mirou nezaméstnanosti, cozZ
vypovidd o pravdépodobné ne zcela dobrém souladu struktury volnych pracovnich mist a kvalifikaéni
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struktury nezaméstnanych.

V ptipadé Mad’arska 1ze regiony s nejvyssi primérnou mirou nezaméstnanosti vidét na severovy-
chodni hranici se Slovenskem (tedy v sousedstvi regionil s vysokou primérnou mirou nezaméstnanosti
v rdmci Slovenska), coZ ukazuje na vyrazné prostorové propojeni mezi regiony i napii¢ zemémi sku-
piny V4. Primérnd mira nezaméstnanosti v téchto regionech (Nograd, Borsod, Szabolc a o néco jiznéji
Hajdd-Bihar) dosahuje v obdobi 2000-2019 v priméru témét 20 %. Podobné vysokych hodnot dosa-
huje i jihozdpadni region Somogy. V piipadé regionu Borsod je pfitomnost nadprimérné miry volnych
pracovnich mist, ktery se nedokdzala plné projevit v poklesu nezaméstnanosti, coZ naznacuje jistou ne-
efektivitu a nizkou flexibilitu tohoto regiondlniho trhu prace. Specifikem téchto regiond je vyssi podil
nezaméstnanych mladSich 24 let, ktery zde miZe byt vyznamnym faktorem.

Mezi regiony s nejvyssi primérnou mirou nezaméstnanosti v obdobi let 2000-2019 v pripadé Pol-
ska patfi vojvodstvi Warminsko-Mazurskie, Kujawsko-Pomorskie a Zachodnio Pomorskie. Za pozornost
stoji vyvoj ve vojvodstvi Dolnoslaskim, kde se primérnd mira nezaméstnanosti v letech 2000-2007 a bé-
hem dalsich 10 let se dokdzala dostat na primérné hodnoty ve vysi nepiesahujici 8%, pricemZ mira
volnych pracovnich mist se zde nijak neodliSovala od vySe zmifiovanych regionti. Vyznamnou roli zde
sehrava jedna z nejniz§ich hodnot podilu nezaméstnanych ve véku do 24 let, coZ se v pfipadé Polska
ukazuje jako vyznamny faktor pro regiondlni heterogenitu trhd prace.

Vyvoj rozdéleni regionalni miry nezaméstnanosti
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Obrazek 1.11: Regionélni rozd€leni miry nezaméstnanosti v zemich V4 v obdobi 1999-2019

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé statistik vyvoje nezaméstnanosti a strukturdlnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRV (2019),
NFSZ (2019) a WPSZ (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.

Detailnimu popisu charakteristik trhti prace jednotlivych regionti by mohly byt vénovany dals{ strany
této kapitoly. Z pfedchozich odstavci v§ak vyplyva, Ze situace a faktory ovliviiujici regiondlni trhy prace
mohou byt v jednotlivych zemich skupiny V4 odlisné. Otazkou vSak zlstava, zda-li 1ze tyto rozdily
vysvétlit odliSnostmi v indikéatorech flexibility a efektivity trhi prace reprezentovatelnych regionalnim
pohledem na vzajemnou dynamiku ekonomického ristu, miry nezaméstnanosti, volnych pracovnich mist
a celkovou efektivitou procesu propojujiciho volna pracovni mista z uchazeci o zaméstnani. Souhrnnou
charakteristiku regiondlni heterogenity trhti prace a jeji vyvoj v Case nabizi nabizi obrazek 1.11. Na prvn{
pohled je patrné, Ze nejmensi volatilita napfi¢ regiony a v Case je doménou Ceské republiky. Trend jejiho
snizovani v pribehu Casu je rovnéz ziejmy. Podobnd, i kdyZ o néco nizsi sbliZzovani regiondlnich mér
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nezaméstnanosti vykazuji regiony Polska. Naopak regiony Slovenska a Mad’arska si uchovavaji podobny
rozptyl v mirdch nezaméstnanosti, i kdyZz dochézi k jejimu primérnému sniZovani napfi¢ v§emi regiony.

Vyvoj rozdéleni regionalni miry volnych pracovnich mist
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Obrazek 1.12: Regiondlni rozdéleni miry volnych pracovnich mist v zemich V4 v obdobi 1999-2019
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladg statistik vyvoje nezaméstnanosti a strukturalnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRYV (2019),
NFSZ (2019) a WPSZ (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.

V ptipadé volnych pracovnich mist ukazuje obrdzek 1.12, Ze v ceské republice doslo pred krizi roku
2008 k vyraznému naristu ve volatilit® i Grovni miry volnych pracovnich mist v ramci regiont Ceské
republiky a podobny vyvoj je patrny i v poslednich letech od roku 2015. Vysok4 heterogenita naptic
regiony v mife volnych pracovnich mist vykazuje i Slovensko a v mens$im rozsahu i Mad’arsko a Polsko.
Otazkou tak je, do jaké miry je tento jev mozZné spojit s vyvojem flexibility a efektivity regionalnich trhi
préace a jestli pokles v heterogenité v mife nezaméstnanosti je doprovazen i vySs$i mirou efektivity regi-
ondlnich trhi prace. Ukazatel té€snosti trhil prace (vyjadiujici pocet volnych pracovnich mist na jednoho
nezaméstnaného) ve vSech zemich skupiny V4 vzrostl (viz obrazek 1.13) a jeho rozptyl napfic€ regiony je
mnohem vysS§i nez v ramci heterogenity u ukazateld volatility miry nezaméstnanosti a volnych pracov-
nich mist.

S ohledem na odli$né pruméry jednotlivych ukazateld se jako nejlepsi ukazatel pro ucely srovnani
vzdjemné variability v rdmci zemi i napfi¢ zemémi jevi variacni koeficient. Tento ukazatel zohlediiuje
kromé rozptylu i samotné priméry jednotlivych charakteristik. Na tomto zdklad¢€ lze fict, Ze mira vo-
latility (tedy v tomto pfipadé€ i heterogenity) napfic regiony vzrostla oproti stavu na pocatku roku 2000
ve viech zemich s vyjimkou Ceské republiky. V poslednich péti letech nicméné roste ve vech zemich.
Podobné tomu je i u obou zbyvajicich ukazateli. V pfipadé miry nezaméstnanosti 1ze jeji snizovani v
souladu s praci Murphy (1985) povaZovat za znak zvySovani alokacni efektivity, coZ se dle obrazku 1.14
nedg€je, nicméné tento pristup nelze povazovat za dominantni a spiSe prindsi otazky k zamysleni a dals{

analyze.
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Vyvoj rozdéleni tésnosti regionalnich trhi prace
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Obrazek 1.13: Tésnost regiondlnich trhl prace v zemich V4 v obdobi 1999-2019
Zdroj: Vlastni zpracovanf na zdkladg statistik vyvoje nezaméstnanosti a strukturalnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRV (2019),
NFSZ (2019) a WPSZ (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.

Vyvoj variaénich koeficienti vybranych ukazatelli regionalnich trhia prace
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Obrazek 1.14: Variabilita vybranych ukazateli regiondlnich trhd prace v zemich V4 v obdobi 1999-2019
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé statistik vyvoje nezaméstnanosti a strukturdlnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRV (2019),
NFSZ (2019) a WPSZ (2019). Podrobné;ji viz kapitola 4.
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1.4 Cil prace, vyzkumné otazky a hypotézy

S vyuZzitim poznatkli o ekonomickém vyvoji zemi Visegradské skupiny a charakteristik trhi price v
téchto zemich a na trovni jejich regionti budeme v souladu s hlavnim cilem této prace, formulovanym v
tvodni kapitole, formulovat vyzkumné otazky a hypotézy, které v dalSich ¢4stech prace zodpovime.

Jak jiZ bylo deklarovadno v dvodu této price, hlavnim cilem je kvantifikovat miru efektivity a flexi-
bility trhl prace Visegradské skupiny na celostatni a regiondlni drovni, vyhodnotit miru piipadné hete-
rogenity napfi¢ zemémi a regiony, identifikovat mozné strukturalni zmény v jejich vyvoji, a vyhodnotit
dopady vybranych strukturdlnich charakteristik trhli prace na dynamiku vyvoje téchto trhi.

V ramci takto stanoveného cile se pokusime nalézt odpovédi na nasledujici otazky, kdy si rovnéz
uvedeme metody vedouci k jejich zodpovézeni:

1. Jak flexibilni jsou trhy prace zemi skupiny V4 na celostatni a regiondlni Grovni?

2. Jak efektivni jsou trhy préce z hlediska efektivity procesu parovani nezaméstnanych a volnych pra-
covnich mist na drovni ekonomik zemi Visegradské skupiny a na tirovni regiondlnich trhii prace?

3. Jaké faktory ovliviiuji efektivitu trhd prace v zemich skupiny V4?
4. Existuje vztah mezi efektivitou trhii prace a mirou nezaméstnanosti?

5. Vykazuji ekonomiky zemi Visegrddské skupiny odliSnosti ve strukturdlnich charakteristikich svych
trhli prace a v dopadech makroekonomickych Sokd na vyvoj téchto trhl prace?

V souvislosti s hledanim odpovédi na vySe uvedené otazky rovnéz vyhodnotime, jak robustn{ jsou vy-
sledky odhadu flexibility a efektivity v zdvislosti na pouzité metodé a typu dat, a ovéfime nasledujici
hypotézy:

1. Vztah mezi dynamikou vyvoje nezaméstnanosti a hospodarskym cykle reprezentovany Okunovym

24

koeficientem v priibéhu Casu a napfic regiony je stabilni.

2. Vztah mezi nezaméstnanosti a volnymi pracovnimi misty reprezentovany Beveridgeovou kiivkou
je stabilni v pribéhu Casu a napfic regiony.

3. Efektivita parovaciho procesu je homogenni napfic regionélnich trhii prace a v pribéhu Casu.

Odpovédi na vySe uvedené otdzky budeme hledat s vyuzitim metodologie vyuZivané v soucasné litera-
tufe, kterd je rozebirdna v kapitole 2. Na$ pfistup je zaloZen na empirickém pristupu k poznavani rea-
lity, tedy z hlediska metodologického se jednd o empirismus, ¢emuz budou odpovidat i pouzité metody
zalozené na ekonometrickych néstrojich a technikdch. Vychodiskem tedy budou pozorovatelna data o
charakteristikdch zkoumanych ekonomik a jejich trhd prace. VyuZijeme jednak agregovana data o téchto
ukazatelich na drovni celych ekonomik a jednak pak data o regiondlnich trzich prace zaloZend na statis-
tikdch poctu a struktury nezaméstnanych a volnych pracovnich mist v jednotlivych regionech poskyto-
vanych tfady préce (resp. institucemi majici charakter Ufadd prace v Ceské republice). Pozorovana data
budou pokryvat obdobi let 2000 aZ 2019 (prvni poloviny roku 2019), pficemZ budeme vyuzivat data na
Ctvrtletni a mésicni bazi, jejich popis a metody tprav jsou obsahem kapitoly 4. Konkretizace jednotlivych
Casovych fad (majici charakter panelovych dat) nebude ryze nahodnd, ale bude zaloZena na formalizo-
vanych konceptech ekonomickych modelli zaméfenych na zkoumané fenomény dynamiky, efektivity a
flexibility trh prace.

Pro zhodnocenf flexibility trhti prace na celostatn{ a regiondlni irovni vyuZijeme modely propojujici
dynamiku nezaméstnanosti a dynamiku ekonomického vyvoje, které jsou reprezentovatelné Okunovym
vztahem, a modely propojujici vzdjemnou interakci dynamiky nezaméstnanosti a volnych pracovnich
mist reprezentovanou Beveridgeovou kfivkou. Flexibilitou trhu prace tedy budeme chdpat dvéma zpa-
soby. V prvnim pfipad€, modelu Okunova vztahu, se jednd o to, jak mira nezaméstnanosti (vyjadiend
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jako mezera nezaméstnanosti, tedy odchylka skute¢né miry nezaméstnanosti od své dlouhodobé rovno-
vazné trovné) reaguje na ekonomicky vyvoj v prib&hu hospodarského cyklu reprezentovany pro piipad
¢tvrtletnich dat mezerou redlného hrubého domaciho produktu (odchylkou skute¢né trovné od své rov-
novazné, potencidlni hodnoty), pro piipad mési¢nich dat pak indexem primyslové produkce.'. Jak uvi-
dime v rdmci kapitoly 2, vénované resersi soucasné literatury, nékteré studie pracuji pii analyze Okunova
vztahu na regiondln{ drovni odhady regionédlniho hrubého domdciho produktu, ktery je v§ak dostupny jen
na ro¢ni bazi. Z naseho pohledu se tak zaméfime na fenomén toho, jak regiondlni trhy prace dokdzi téZit
z ekonomického ristu celé ekonomiky. Upfednostnéni chdpani volby krajt pfed napt okresnim chapa-
nim (které se rovnéZ v literatufe objevuje) je ddno jednak tim, Ze dostupnost dat pro vSechny ekonomiky
zemi Visegradské skupiny na drovni analogické ceskym okresim ma mnohem omezenéj$i rozsah a ne-
mus{ plné pokryvat obdobi pred krizi roku 2008 vetné let po ni nasledujicich. Druhym aspektem pouZiti
regiondlnich dat je to, Ze v piipadé okresni a nizsi urovné vstupuji do zkoumanych vztahti ve vétsi mite
aspekty prostorového uspotfddani, coZ klade mnohem vysS§i ndroky na pouZité techniky, kdy je potieba
zohlednovat vzdjemné geografické usporadani jednotlivych entit a do analyz se tak mizZe vnést vétsi mira
nejistoty spojena s nekorektnim odhadem a zachycenim vzijemnych prostorovych vazeb.?

Ve druhém pojeti flexibility trhi prace, v ramci konceptu Beveridgeovy kiivky, vyhodnotime tuto
flexibilitu na datech o registrované nezaméstnanosti a volnych pracovnich mistech (kdy pozorované
proménné poctu nezaméstnanych a volnych pracovnich mist transformujeme do podoby ukazatele za-
chycujici nejen stav téchto veli¢in na zacatku zkoumaného obdobi, ale i toky novych nezaméstnanych
a volnych pracovnich mist). Konkrétné se tedy zaméfime zejména na odhad velikosti elasticity reakce
nezaméstnanosti vzhledem k volnym pracovnim misttim. Niz§{ hodnoty miZeme chépat jako znak nizs{
flexibility trhli prace (soucasti odhadu je i odhad koeficientu troviiové konstanty, jehoz pfipadné zmény
v sobé zahrnuji strukturdlni posuny Beveridgeovy kiivky, které mohou byt spojeny se zm&nami v mife
separace pracovnich mist nebo i mife efektivity, coz vSak takto pfimo nepijde rozlisit). V obou pojetich
flexibility se kromé odhadu koeficientii zdkladnich modeld zaméfime i na testovani moZnych nelinearit,
asymetrického chovani a strukturdlnich zmén, a to v ramci alternativnich specifikaci ekonometrickych
modelt a pouzitého obdobi pro odhad.

Otazky a hypotézy spojené s odhady efektivity budou spojeny s konceptem tzv. parovaci funkce
(matching funkce) vychdzejici z ’search and matching” modelu (mechanismu), ktery slouzi k popisu
dynamiky pdrovani volnych pracovnich mist a nezaméstnanych osob, coZ je pro obé strany nakladny
proces vedouci k realnym frikcim na trhu prace (tedy trhy prace se oproti dokonale konkuren¢nim trhim
nevycist'uji ihned). V rdmci tohoto konceptu budou k vyjadieni miry parovani vyuzita data o umisté-
nych uchazecich o zaméstnidni v daném obdobi. Efektivita parovaciho procesu bude pro regiondlni data
odhadovana s vyuzitim tif ekonometrickych konceptli: modelu panelovych dat s fixnimi vlivy, modelu
stochasticky mezi a modelu stochasticky mezi s fixnimi vlivy. VSechny tyto ndstroje predstavuji stan-
dardni metody pro parametrické odhady efektivity procest (pfesnéji feCeno, odhadovan je ¢len neefek-
tivity a z néj je odvozen Clen efektivity, nicméné v dal$sim vykladu budeme hovofit pfimo o odhadech
efektivity). K odhadim efektivity je mozné vyuZivat i napf. rizné typy neparametrickych metod DEA
(data envelopment analysis) z oblasti operacniho vyzkumu. V této praci vSak vyuzijeme parametrické
metody, kdy samotny proces parovani je popsdn ekonomickym modelem parovaci funkce a faktory, které
ovliviiuji efektivitu tohoto procesu budou odhadovany simultdnné.? Nejéast&ji pouzivanym typem mo-
deld v literatufe je model stochastickych mezi. Naopak model stochastickych mezi s fixnimi vlivy je pro

"Pouriti tohoto ukazatele miize byt svym zpiisobem zkreslujici, nebot’ vyjadiuje ekonomickou aktivitu v odvétvi primyslu,
coz nemus{ byt pfi vyuZiti mésicni frekvence dat dostate¢nou aproximaci ekonomického vyvoje ekonomiky jako celku, coZ
vezmeme v Gvahu pfi vécné interpretaci dosaZzenych vysledku.

2Jedna se o podobny problém jako je problém autokorelace nahodnych sloZek, jen v prostorovém vyznamu, k v piipadé
autokorelace existuji metody k jejimu odstranéni, které jsou vSak velmi citlivé na korektnost specifikace fadu autokorelace a
nejsou tak v praktickych aplikacich doporucované. Pro tcely price s prostorovymi vazbami mezi pozorovanimi je mozné vyuzit
nastroje a techniky tzv. prostorové (spatial) ekonometrie, jako napf. v praci Patacchini — Zenou (2007) nebo Vega — Elhorst
(2016).

3V literatufe se miizeme setkat i s postupy, kdy je nejprve odhadnuta efektivita a ndsledné je napt. v ramci linedrn{ regrese
zkoumand zavislost této efektivity na dalSich faktorech. Tento postup je vSak v ekonometrické literatufe obecné povazovan za
chybny a vedouci ke zkreslenym vysledkim.
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svou technickou ndro¢nost aplikace pouzivan méné Castéji, prestoze je jeho vyhodou moZnost zachyceni
dal$ich prvki heterogenity mezi zkoumanymi subjekty (regiony), které nejsou zachyceny ve variabilité
subjektim specifickych pozorovanych charakteristik (ty budeme chapat jako charakteristiky struktury
nezaméstnanych v jednotlivych regionech). Vysledkem ekonometrickych odhadii vyse vzpomenutych
odhadid bude efektivita parovaciho procesu a faktory, které ji ovliviiuji. Na zdkladé téchto odhadi bu-
deme schopni vyvodit, které faktory prispivaji k rdstu a které naopak k poklesu efektivity trhii prace
vnimané z pohledu efektivity parovaciho procesu. Na zdkladé samotnych odhadi efektivity vyhodno-
time jejich podobnost z hlediska variability napfic regiony, v rdmci regiond i celkové v pribéhu Casu.

K odhadim efektivity na trovni celych ekonomik vyuzijeme pristup vyuZivajici koncept struktural-
nich dynamickych stochastickych modeli vSeobecné rovnovahy (DSGE). V tomto typu modeld bude
princip “search and matching” mechanismu zakomponovan do malého dynamického strukturdlniho mo-
delu vSeobecné rovnovahy s trhem prace. PrestozZe 1ze v literatufe nalézt fadu modeld tohoto typu, v na-
Sem piipadé upfednostnime jednoduchost pfed komplexnosti, a zaméfime se mensi model, ktery na jedné
stran€ zcela pokryva typické charakteristiky vétsich DSGE modeld, pokud jde o trh prace (tzn. pravé zmi-
novany “search and matching” mechanismu doplnény o proces mzdového vyjedndvéni), na druhé strané
abstrahuje od fady aspektti komplexnéj$ich modeld zahrnujicich monetérni politiku, fiskaln{ politiku, ce-
nové rigidity nebo zahrani¢n{ sektor. ProtoZe se tato prace nezaméfuje na dopady rigidit trhi prace na
monetarni politiku a jde ndm o zachyceni efektivity trhi priace a v tomto piipadé i o odhad klicovych
(pfimo nepozorovatelnych) strukturdlnich charakteristik trhu prace, toto opomenuti nebude zkreslovat
dosazené vysledky spojené s trhem préce. Ze strukturdlnich charakteristik nds budou zajimat mira sepa-
race pracovnich mist, tedy pravdépodobnost zdniku pracovniho mista, sila odbord reprezentovand silou
pracovniki v procesu mzdového vyjednavani, ndklady na vytvoreni pracovniho mista a relativni mira so-
cidlni ochrany zjednodusend do modelové podoby piispévkd v nezaméstnanosti. Jednoduchost modelu
zjednodusuje identifikovatelnost modelu a vétSiny strukturdlnich parametri (v komplexné&jsich modelech
tomu tak byt nemusi a fada parametri, které by nas zajimaly, je potfeba kalibrovat). S vyuzitim identi-
fikovaného modelu srovndme odliSnosti ve strukturdlnich charakteristikdch trhu price (a jejich vyvoj v
case), vyhodnotime dopady v efektivité parovaciho procesu a mife separace pracovnich mist zejména na
dynamiku nezaméstnanosti, tvorbu pracovnich mist a miru parovani, jakoZzto klicové charakteristiky trhu
préce.

Pied samotnymi odhady modeld jsou pouZité techniky a metody podrobné popsdny a diskutovany
v kapitole 3 pricemz blizsi specifikace modelu je diskutovana v ramci jednotlivych kapitol. Typ pouZi-
vanych dat je zvolen s ohledem na dile pouzivané metody a modelové koncepty (z tohoto diivodu jsme
tedy nezvolil napf. metodu dotaznikovych Setfeni, které se také vyuZivaji, ve velmi omezené mife, k
hodnoceni efektivity a flexibility trhii prace, i kdyZ v trochu jiném pojeti, jak bude zminéno v kapitole 2).
Podobnost a jednotnost pouzivanych dat zjednodusuje vzdjemnou porovnatelnost ziskanych vysledki a
zavera analyz napfi¢ zemémi i regiony. S ohledem na paletu pouzivanych ndstroji a technik zaméfenych
na stejnou skupinu zemi a obdobi, mohou byt ziskané zavéry povaZovany za origindlni pfispévek do
stavu pozndni v této oblasti.

1.5 Shrnuti

V této kapitole byly formulovdny vyzkumné otdzky a hypotézy, a to v ndvaznosti na stylizovand fakta
o ekonomickém vyvoji ekonomik zemi V4 a jejich trht prace, kde se ukazuji velmi rozdilné ,,vzorce
chovani* na tdrovni jak ekonomik, tak i jednotlivych regiont, které se pokusime vysvétlit z pohledu
rozdild v flexibilité a efektivité trhti prace a faktord, které ji ovliviiuji. V dalsi kapitole se zaméfime na
to, jak tyto otdzky zapadaji do o soucasné odborné diskuze vénované problematice flexibility a efektivity
trhu prace, a jak pouzité metody a jejich propojeni miZe dale posunout diskuzi na toto téma v soucasné
ekonomické literatufe a posunout tak hranice naseho poznani.



Kapitola 2

Dynamika, efektivita a flexibilita trhu
prace z pohledu teorie a empirie

V této kapitole se zaméfime na pojeti efektivity, dynamiky a flexibility trhi prace a pristupy k jejimu
zkouméni z pohledu ekonomické teorie, tak i empirie. Zaméifime se zejména na piistupy, které jsou
klicové z hlediska toho, jak jsou tyto koncepty uchopené v intencich této prace. To ndm mimo jiné
umoZzni v zavéru kapitoly jasné vymezit piinos celé nasi prace v kontextu existujici literatury.

2.1 Efektivita trha prace z pohledu ekonomie

Efektivita trhli prace je relativné obecny pojem, ktery 1ze chapat z mnoha hledisek. MiZe byt chapana z
pohledu mzdovych strnulosti, at’ uZ nomindlniho nebo redlného charakteru, z pohledu konvergence mezd
napfic regiony, Temel (2000), stejné tak 1ze na efektivitu nahliZet z pohledu existence instituciondlniho
nastaveni trhii prace, jako je napriklad sila odborovych svazd, existence minimalni mzdy a jeji vyse,
Kaufman (2009), a velikost pfispévki v nezaméstnanosti, které mohou z hlediska ekonomické teorie
vést neefektivni alokaci zdrojd, tedy ve smyslu srovnani s teoretickym idedlem dokonale konkuren¢nich
trhli prace. Tento posledné zminovany piistup ve své analyze vyuziva Agell (2004), kdy se vSak proti
takovémuto pojeti vymezuje a kritizuje vniman{ idedlu efektivniho a flexibilniho trhu jako zcela deregu-
lovaného trhu prace bez pfitomnosti napt. odborovych svazii. Nékteré druhy rigidit na trzich prace vnima
jako pozitivni faktor pro zvyseni celkové ekonomické efektivity a spolecenského blahobytu.

Obvyklé je i modelové vnimani efektivity ve smyslu dosaZeni maximdlniho celospolecenského uZitku
ve formalizovaném modelu, jako tomu je v praci Dobson — Sampson (2001) zabyvajici modelovani do-
padut rdznych typa strategie odbor v mzdovém vyjedndvani. Z pohledu optimaln{ politiky na trhu prace
formalizovaného modelu vnimaji efektivitu Filges et al. (2011), kdy efektivita je opét spojena s maxima-
lizaci spoleCenského blahobytu. Optimdlni politiku zdanéni vysoce kvalifikované prace a pferozdéleni
daniového vynosu nizko kvalifikované pracovni sile za tcelem zlepSeni jejich dovednosti modeluji Ga-
vrel et al. (2010). Efektivita je zde vniména z pohledu odstranéni nezaméstnanosti mladych lidi (jakoZto
nizko kvalifikované skupin€ osob) jejich zapojenim do programil zvySovani kvalifikace. Tento piistup k
efektivité trht prace ddle rozvijeji v praci Gavrel et al. (2016).

Obecné Ize veskerd modelova pojeti pracujici s efektivitou na trhu prace chépat jako alokacni efek-
tivnost, obvykle zasazeného do “search and matching” modelu, jak tomu je v pfipadé Hosios (1990) nebo
Mukoyama — Sahin (2009). Rovnéz tak i Gonzalez — Miles-Touya (2012) vnimaji efektivitu trhu prace
jako alokacni efektivnost, tedy sladéni potieb firem se zdjmy potencidlnich zaméstnancii. V tomto pii-
pade¢ ale tuto efektivitu zkoumaji empiricky, v ramci vyhodnoceni dopadi reforem trhu prace v 90. letech
ve Spanélsku zaméfenych na omezeni price na &astecny tivazek s cilem zvysit zdjem firem o plné tivazky
k naplnéni svych potieb. Podobné nahliZeji na problém efektivity Stegman (2004), ktefi se zaméfuji na
dopady reformy trhu price na efektivitu v Austrilii.

Alokacni efektivitu v podobé konvergence regiondlnich mér nezameéstnanosti pro federalni staty Spo-
jenych statd vnima Murphy (1985), ktery k tomuto tcelu vyuZziva jednoduchy nastroj variacniho koefi-
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cientu. Podobné pojeti efektivity trhu prace z hlediska konvergence mér nezaméstnanosti zvolil i Tiller
(1984), a to s vyuZitim netradi¢nich metod spektrdlni analyzy.

Efektivitu trhu prace z pohledu existence efektivni a neefektivni miry separace pracovnich mist pred-
stavuje ve své praci Hall (2005). Jako indikdtor neefektivity vidi skok v mife separace béhem recese.

Efektivitu trhu prace v pojeti nastoleni spravedlnosti a rovnosti skrze vyrovnani sily zaméstnanct
a zaméstnavateld prostiednictvim napf. systému kolektivniho vyjednavan{ a dal§ich zdkonnych dprav
regulace trhu prace navrhuje a diskutuje Buchanan — Callus (1993) a Buchanan (2008). Efektivita trhu
prace jako protiklad spravedlnosti je diskutovana v praci Haferkamp et al. (2009), ktefi zkoumali psycho-
logické vnimani téchto pojmi z hlediska poZzadovany reforem trhu prace ze strany odborné (preferujici
efektivnost ve smyslu snahy sniZit miru nezaméstnanosti, rozpoctové deficity a podpofit ekonomicky
rust) a laické vetejnosti (preferujici spravedlnost zohlednujici moralni rozmér té€chto reforem).

Efektivitu trhu prace Ize vnimat rovnéz i z pohledu ucinnosti aktivni hospodéiské politiky v oblasti
trhu préce, jakou je napiiklad vyuZivani néstroji aktivni politiky zaméstnanosti, kdy efektivity mtize
byt hodnocena z hlediska srovnani ndkladd na tuto politiku a pfinosii v podobé nové vytvorenych a
obsazenych pracovnich mist. Tento pohled nabizi Blundell (2004). Carling — Richardson (2004) v tomto
délky trvani nezaméstnanosti, coZ mtize byt chdpano néstroj zvyseni efektivity trhd prace.

V této prace budeme pod pojmem efektivita trhu prace v souladu s pfevaZujici literaturou (viz pfe-
hledovy c¢lanek Sapsford et al. (1999)) chépat efektivitu parovactho procesu (’search and matching”
mechanismu), tedy mechanismu, ktery propojuje volnd pracovni mista s osobami hledajicimi zamést-
nani, kdy se takto nové vzniklé pracovni svazky podileji na tvorbé produktu. Jednd se o koncept pojeti
efektivity trhu prace z pohledu obecnéji pojaté alokacni efektivity. S timto konceptem je spojen i nega-
tivni empiricky vztah mezi mirou nezaméstnanosti a volnymi pracovnimi misty, tedy tzv. Beveridgeova
kfivka.

2.1.1 ”Search and matching” pristup

Tento pristup vychazi z predpokladu, Ze na trhu prace existuji nedokonalosti (frikce), které neumoziuji
v jednom okamZiku obsadit volna pracovni mista nezaméstnanymi. To miiZze byt v realité zplisobeno
napf. tim, Ze uchazeCi o zaméstnani si néjaky cas hledajic vhodné pracovni misto odpovidajici jejich
predstavdm na kvalifikaci a mzdu, piipadné volna pracovni mista neodpovidaji z hlediska pozadavki
na schopnosti a vzdélani charakteristikim uchazeci o zaméstnani. Takovyto mechanismus lze popsat
analogii produkéni funkce, kdy vystupem je polet vytvofenych pracovnich svazka (matches), M, a jako
,.vyrobni faktory* zde vstupuji nezameéstnani pracovnici, U, volna pracovni mista, V', nabizend firmami.
Obecné je tak mozné zapsat parovaci funkci (matching function) jako:

M= f(U,V), @1

kde f(U, V') je rostouci funkci jak v po¢tu nezaméstnanych pracovnikd, tak i v poctu volnych pracovnich
mist. Tato funkce by méla mit i tu vlastnost, viz napf. Bouvet (2012), ze f(U,0) = f(0,V) = 0, tedy Ze
k vytvoreni funkéniho pracovniho svazku je potfeba aspon jeden uchaze¢ o zaméstnani a alespon jedno
volné pracovni misto. Konkrétni funkéni podoba této funkce neni jednoznacné dina, nicméné jak uvadi
napf. Petrongolo — Pissarides (2001), a jak bude ukazano i v nasledujicim prehledu literatury, nejcasté;jsi
funkéni podobou je Cobbova-Douglasova parovaci funkce s konstantnimi vynosy z rozsahu. V takovémto
ptipadé ma parovaci funkce tvar:

M = pUsvi—¢, (2.2)

kde ¢len p odpovida efektivité parovaciho procesu, coz je Clen, ktery zptisobuje posuny celé této Beve-
ridgeovy kfivky. Parametr £ € (0; 1) reflektuje (diky konstantnim vynostim z rozsahu) podil nezamést-
nanych na celkovém poctu vytvorenych svazki (obdobné jako je tomu v piipadé€ produkéni funkce napft.
u vyrobniho faktoru prace). Ob¢ strany rovnice 2.2 lze vydélit celkovou velikosti pracovni sily, L, kdy
diky konstantnim vynosiim z rozsahu lze parovaci funkci upravit do podoby:

m = Mugvl_g, (2.3)
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kde m = M/ L je mira parovani (matching rate), w = U/ L pfedstavuje miru nezaméstnanostiav = V/L
je mira volnych pracovnich mist. Pfevod do podoby miry nezaméstnanosti je samozfejm¢ mozny i v
piipadé jinych nez konstantnich vynosi z rozsahu, tedy v ramci rovnice:

M = pUsve, (2.4)
kde predpokladame kladné parametry &1 a 2. V tomto piipadé ziskdme délenim pracovni silou vyraz:
m = prusvs?, (2.5)

kde p* = p/L'~$17¢ a mira efektivity parovaciho procesu tak v sobé bude v empirickych aplikacich
obsahovat i ¢ast variability v celkové pracovni sile (uvaZujeme Ze pracovni sila se v ¢ase méni). V rdmci
ustdleného (rovnovazného) stavu, tedy stavu, kdy se vSechny veliiny jiZ nebudou ménit (mira nezamést-
nanosti, mira volnych pracovnich mist a pracovni sila zlstane konstantn{), bude mira parovani rovna tzv.
mife separace, s, tedy podilu obsazenych pracovnich mist na pracovni sile, které zanikaji. V opacném
ptipade by se totiZ nejednalo o ustdleny stav. Rovnice 2.3 tak miZe byt pfepsana jako

1

s I3
(o) o

resp. s pouZitim alternativni definice efektivity parovaciho procesu bude pro rovnici 2.4 platit:

1
s &

V obou téchto piipadech pfi predpokladu konstantni miry separace vidime nepfimo imérny vztah mez{
mirou nezaméstnanosti a mirou volnych pracovnich mist v ustdleném stavu. To je podstatou Beveridge-
ovy kiivky. Posuny po této kiivce (za predpokladu konstantni miry separace) jsou zptisobeny cyklickymi
vykyvy v mife volnych pracovnich mist, posun celé kfivky je pak ddn zménou v efektivité parovaciho
procesu, coZ je spojeno se strukturdlnimi zménami na trhu prace. Pokud se efektivita zvySuje, Beveridge-
ova kfivka se posouvd dolt (doleva), a naopak tomu je v piipadé poklesu efektivity.

Jak shrnuje Bouvet (2012), divody posunt Beveridgeovy kiivky jsou vysvétlitelné Ctyfmi teoriemi
spojenymi s efektem hystereze nezaméstnanosti , kdy nabidkové i poptdvkové Soky maji trvaly dopad
na rovnovaznou miru nezaméstnanosti. Podrobnéji jsou tyto hysterezni efekty spolu s odkazy na dalsi
literaturu popsany v praci Némec (2010). Konkrétné se tedy jednd o nasledujici teorie:

1. teorie insider-outsider, zaméfujici se na nabidkovou stranu trhu prace, je spojena s roli odbort, kdy

2. teorie Soku v kapitdlové zasobé reflektujici poptdvkovou stranu trhu prace, kdy firmy v disledku
negativniho poptavkového Soku snizuji svou kapitdlovou zasobu, coZ vede k trvalejSimu nartistu
nezaméstnanosti, nebot’ po ekonomickém oZiveni nedokazi firmy tuto ztratu kapitidlové vybave-
nosti dostatecné rychle nahradit,

3. teorie sektorovych posunt (sectoral shift theory), ktera rovnéz zdaraziuje roli poptavkové strany
na trhu préce,

4. teorie trvani (duration theory), kdy dlouhodobé nezaméstnani ovliviiuji poptavkovou i nabidko-
vou stranu trhu price prostfednictvim znehodnoceni lidského kapitédlu (ztrdta schopnosti, kvali-
fikace a dovednosti vede k poklesu zdjmu o hleddni price, nebot’ nabizend mzda odpovidajici
snizené produktivité t€chto nezaméstnanych klesne pod jejich rezervacni mzdu), prostfednictvim
ztraty intenzity hledani prace v diisledku efektu odrazeni a prostfednictvim efektu signalizace, kdy
dlouhodoba nezaméstnanost je pro tyto nezaméstnané jistym stigmatem a v disledku informacni
asymetrie vidi zaméstnavatelé tuto skupinu nezaméstnanych jako méné produktivni skupinu.
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Koncept “’search and matching” modelu, dikladné rozvedeny v praci Mortensen — Pissarides (1994), je
velmi rozsifeny a jsou skrz néj zkoumdany riazné aspekty trhu prace. Andolfatto (1996) vyuziva tento
koncept pro hodnoceni fluktuaci na trhu prace v pribéhu hospodarského cyklu, a to v rdmci modelu
redlného hospodéiského cyklu. Problematiku efektivnostnich mezd, roli frikei a jejich kombinaci na
trhu prace jakoZto riznych mechanismu ovliviiujicich vyslednou rovnovaznou nezaméstnanost diskutuje
Cahill (2000). Prikladem dalsich aplikaci tohoto pristupu nabizi Albrecht et al. (2009) zahrnujici do
modelu prvky heterogenity v produktivitg.

Testovanim validity a podminek, za kterych je “’search and matching piistup” schopen popsat dy-
namiku trhu prace v priibéhu hospodarského cyklu se zabyva Cole — Rogerson (1999), ktery dospiva k
zaveru, ze jeho kvalita je omezena jen v piipadé, kdy je v ekonomice primérna délka trvani nezaméstna-
nosti vyss§i nez 9 mésicl. Na nedostatky “’search and matching” pfistupu, ktery nedokaze v plném rozsahu
fluktuace nezaméstnanosti a volnych pracovnich mist, upozoriiuje Shimer (2005) a navrhuje jeho modi-
fikace. Kohlbrecher et al. (2016) navrhli modifikace modelu do podoby, kterd dokdze zachytit klesajici
trend v efektivité parovdni, pozorovany v datech registrované nezaméstnanosti a volnych pracovnich mist
némeckého trhu prace.

2.1.2 Efektivita parovaciho procesu

Srovndnim efektivity parovaciho procesu mezi trhii price Svédska Spojenych stiti se zabyvali Barrett
et al. (1975). Ve své préci zaloZené na statistikach vybérového Setfeni pracovnich sil poukdzali na sku-
teCnost Ze nizkd mira nezaméstnanosti nemusi nutné znamenat vysokou efektivitu parovaciho procesu s
ohledem na to, Ze pfes vyssi miru nezaméstnanosti ve Spojenych statech ukazuji data trikrat vétsi fluktu-
aci nezaméstnanych nez Svédsko, které vykazuje jeden a pal krat vy$§i délku trvani nezaméstnanosti. Na
trh prace Nizozemi se v ramci odhadu efektivity parovaci funkce zaméfil van Ours (1991). Svij odhad
pro ro¢ni data z let 1971-1987 zaloZili na modelu propojujiciho délku trvdni nezaméstnanosti a délku
trvani neobsazeného volného pracovniho mista. Regiondlni parovaci funkce pro regiony Finska odha-
dovali Ilmakunnas — Pesola (2003). Efektivitu parovactho procesu na panelu regiondlnich dat v letech
1988 az 1997 odhadovali s vyuzitim modelu stochastickych mezi zaloZzenym na pfistupu Battese — Co-
elli (1995), vedoucim k zdvéru o konstantnich vynosech z rozsahu pédrovaci funkce, a rovnéZ i v rdmci
jednodussiho pristupu zaloZzeném na modelu fixnich vlivt identifikovaném metodou nejmensich Ctverct
(implikujicim spiSe rostouci vynosy z rozsahu piislusné parovaci funkce). Z jejich zavért jasné vyplyva
existence heterogenity v neefektivité parovaciho procesu napfi¢ jednotlivymi regiony i v prub&hu Casu.
Vyvoj neefektivity je na regiondlni drovni procyklicky, kdy v obdobi poklesu ekonomiky 1ze pozoro-
tvorbu pracovnich mist. Zajimavé je rovnéz zjisténi o klesajicim trendu ve vyvoji efektivity, ktery lze
ztotoZnit s nardstajicimi strukturdlnimi problémy na trhu prace Finska v tomto obdobi. Pro feseni tohoto
problému se z pohledu Ilmakunnas — Pesola (2003) nabizi zaméfeni pozornosti hospodarské politiky na
nabidkovou stranu trhu préce.

Babikir et al. (2007) testoval efektivitu trhu prace Sudanu v sektoru zemédélstvi. Vyzkum byl zalozen
na datech ziskanych z dotaznikového Setieni. Efektivitu odhadovali v kontextu Cobb-Douglasovy funkce
na zdklad¢ linedrniho regresnitho modelu a metody nejmensich ¢tvercl. Destefanis — Fonseca (2007) vy-
uzili pristup skrze parovaci funkci a zmény v efektivité parovani pro hodnoceni icinnosti legislativnich
Uprav v Itdlii, a to na zdkladé autoregresniho panelového modelu rozloZenych zpoZzdéni aplikovanych v
kontextu Beveridgeovy kiivky a odhadovanych panelovym modelem fixnich vlivi. Jako kontrolni pro-
ménné vyuzili agregované charakteristiky trhti prace zahrnujici podily nezaméstnanych v rtiznych véko-
vych kategoriich, podil nezaméstnanych Zen, podil dlouhodobé nezaméstnanych a dalsi charakteristiky
vztazené k sektorovym statistikdm. Vztah mezi vyS$$i efektivitou parovaciho procesu a niZsi volatilitou
vystupu ve své praci identifikoval Uren (2008). Barnichon — Figura (2011) analyzovali efektivitu trhu
préce a faktory, které ji ovliviiuji na zdklad€ mikrodat z let 1976-2007 pro Spojené kralovstvi. Zameé-
fili se zejména na roli struktury nezaméstnany, kdy se prokdzal vyznamny vliv na efektivitu ze strany
dlouhodobé nezaméstnanych v obdobich recese a rovnéZ poukazali na roli heterogenity v podminkach
trhu préace. Své zavéry na rozsifeném vzorku dat dale potvrdili v praci Barnichon — Figura (2015), kdy
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poukazali na skutecnost, Ze procyklicky vyvoj efektivity je dan heterogenitou pracovnikd a trhd prace,
které se vyvijeji rovnéZ procyklicky v disledku procyklického vyvoj podilu dlouhodobé nezaméstna-
nych pracovnikd. Determinanty neefektivity trhu prace Tuniska zkoumali Abid — Drine (2011) a Rama
(1998). Oproti Rama (1998), ktery vyuzival panelovy model fixnich vlivli, Abid — Drine (2011) s vyu-
Zitim desagregovanych regiondlnich dat odhadovali parovaci funkci (na zdkladé modelu stochastickych
mezi), determinanty neefektivity parovaciho procesu a moZnou heterogenitu napfic regiony. Ukazali, Ze
k vysoké mife nezamé&stnanosti pfispivaji nejen nabidkové faktory, ale i poptdvkové faktory zaloZené na
typu vyrobniho sektoru, pozadavcich na kvalifikace a také regiondlni umisténi. Ve své analyze vyuZili
rocni data 23 regionti v obdobf let 1984 aZz 2004 a zdkladni podobu modelu stochastickych mezi. Z jejich
pohledu muize byt vysoka a perzistentni nezaméstnanosti vysledkem neefektivity parovaciho procesu a
rozdild ve strukturdlnich charakteristikach jednotlivych regiond. K regiondlnim rozdiltim v efektivité pa-
rovaciho procesu prispiva vékova struktura nezaméstnanych (pozitivni vliv podilu osob mladsich 35 let),
negativni vliv podilu osob dlouhodobé nezaméstnanych, negativni vliv podilu Zen a pozitivni vliv podilu
nezaméstnanych s vy$$im vzdélani a negativni vliv miry urbanizace. Data pro Spojené stiaty v obdobi
let 1967 az 2007 vyuZzivd Alexandrakis (2014) k odhadu efektivity parovéni a identifikaci sektorovych
rozdilti . Ve své prici se snaZi identifikovat vazbu mezi rozdily v efektivité a vyuZivani informacnich
technologii, kdy pokles efektivity parovani na datech pro 13 primyslovych sektord spojuje s riistem he-
terogenity ve vyuzivani informacnich technologif napfi¢ témito sektory. Trh prace Chorvatska z pohledu
efektivity parovaci funkce v ramci modelu stochastickych mezi analyzuje pro roky 2000-2011 Tomié
(2014). Dochazi k zavéru, ze efektivita na trovni regionii Chorvatska roste v Case, i kdyZ v ramci re-
giont existuji rozdily. Pozitivni vliv na efektivitu identifikoval v piipad€ podilu vysoce kvalifikovanych
nezaméstnanych a rovnéz i v pripadé regionalniho dichodu na hlavu. Vyraznym faktorem jsou rovnéz
fluktuace poptévky. Efektivitu regiondlnich trhd prace (na okresni drovni) v Ceské republice odhadoval
Némec (2015), a to na mésicnich i Ctvrtletnich datech v obdobi let 1999 az 2014. S vyuZitim modelu sto-
chastickych mezi pro panelova data (vCetné zahrnuti individualnich vlivi) identifikoval podil dlouhodobé
nezaméstnanych a podil nezaméstnanych ve véku 50 let a vyse jako hlavni faktory ovliviiujicich nega-
tivn& efektivitu parovaciho procesu. Pro toto obdobi byla v piipadé Ceské republiky patrnd i tendence
rlstu neefektivity v Case doprovazena ristem heterogenity napfi¢ zkoumanymi okresy. Zajimavym zjis-
ténim je nicméné fakt, Ze nizké hodnoty neefektivity nemusi byt nutné spojeny s nizkymi hodnotami
miry nezaméstnanosti. Regiondlni trhy Polska analyzuji z hlediska efektivity parovaciho procesu Ant-
czak et al. (2018). S vyuZitim modelu stochastickych mezi odhaduji parovaci funkci a jeji efektivitu
pro rizné agregované regiondlni celky. S vyuzitim mési¢nich a ro¢nich dat ukazuji na vyssi odhadova-
nou efektivitu parovaciho procesu pro vice agregované celky ve srovndni s regiondlnimi celky na drovni
NUTS-4.

Ve vétsin€ aplikaci se jako parovaci funkce vyuziva Cobb-Douglasova funkce. Alternativni ndvrhy
funkce s konstantni elasticitou substituce (CES funkce) nabizi Stevens (2007), kdy nabizi rovnéZ i odpo-
vidajici mikroekonomické odvozeni.

Ke zkoumani efektivity trhi prace pristupuji néktefi autofi mimo ramec prevazujiciho pristupu vyuZzi-
vajictho odhady parovaci funkce a jeji efektivity. Metodu ke zkoumani efektivity regiondlnich trhd prace
Spojeného krélovstvi s vyuZitim dotaznikového Setfeni vyZil Adams et al. (2000). Ve svém vyzkumu
zaloZeném na stratifikovaném ndhodném vybéru firem dle jednotlivych primyslovych sektort poukazali
na skute€nost, Ze existence volnych pracovnich mist i v prostfedi vysoké nezaméstnanosti neni vysled-
kem jen tradi¢nich strukturdlnich faktort vychazejicich z nesouladu struktury volnych pracovnich mist
a nezaméstnanych, ale svou roli sehrdvaji i behaviordlni faktory spojené s oCekdvidnim potencidlnich
zaméstnancl a zaméstnavateld v kombinaci s asymetrii informaci obou té€chto skupin osob. Svou roli
sehrava i nevhodna forma nabirani zaméstnancu.

2.2 Pristupy ke zkoumani dynamiky a flexibility trhu prace

Stejné jako lze pohlizet na efektivitu trhu prace z riznych Ghlt pohledu, jde obdobnym zptsobem na-
hliZet i na flexibilitu trhu prace. Jak uvadi Stegman (2004), pojem flexibilita trhu prace miiZe zahrnovat
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problematiku efektu instituci trhu prace na flexibilitu mezd, jiny pohled muze flexibilitu vnimat z po-
hledu odstranéni regulaci. Gertler — Senaj (2010) vnimaji flexibilitu trhu prace z pohledu absence mzdo-
vych rigidit. V této praci bude flexibilita trhu prace vniména z pohledu empirické platnosti Okunova
vztahu a Beveridgeovy kfivky v rdmci vybranych trhil prace. Jako ukazatel flexibility je vétSinou autori
povaZzovan rust (v absolutnim vyjadieni) Okunova koeficientu, tedy vyssi citlivost nezaméstnanosti na
ekonomicky rist, kdy zejména v dobé ekonomického poklesu je vyssi mira propousténi brana jako cha-
rakteristika flexibility trhu prace, ktery se takto dokdze 1épe vycist ovat. Toto pojeti flexibility popisuje
napft. seok Oh (2017).

2.2.1 Dynamika ekonomiky a nezaméstnanosti

Zkoumani vztahu mezi dynamikou nezaméstnanosti a ekonomickym ristem je neodmyslitelné spjato s
empirickou praci Okun (1962), ktery na Ctvrtletnich datech od 2. ctvrtleti roku 1947 do 4. ¢tvrtleti 1960
analyzoval tuto zdvislost pro ekonomiku Spojenych stati. Vyuzivd k tomu jak ristovou, tak i gapovou
podobu modelu, kdy prislusné mezery, tedy v jeho pripad¢ jen mezeru vystupu chdpe jako odchylky od
dlouhodobého (linedrniho) trendu. Empiricky rozmér tohoto vztahu byl v pozdé€jsi dob€ doplnén i o te-
oretickd odvozeni, obvykle zaloZeném na agregatni produkéni funkci ekonomiky, jako je tomu napt. v
préci Friedman — Wachter (1974), Prachowny (1993) nebo Daly et al. (2012), kdy je produkt ovliviilovdn
urovni zaméstnanosti. Od publikace ptivodni prace Okun (1962), se stalo ovéfovani tohoto vztahu roz-
Sifenym fenoménem. Gilbert (1973) se ve své praci pokousi ovérit stabilitu ptivodnich odhadti Okunova
vztahu pro spojené Staty v obdobi let 1947 az 1971 s ohledem na expanzivni hospodéiskou politiku let
1961 az 1969. Ovéfuje rovnéz i moznou rozdilnost v tomto vztahu pro obdobi ekonomickych ristu a
obdobi recese, kdy pro obdobi ristu odhaduji mnohem vyssi setrvacnost vlivu ekonomické dynamiky
na nezaméstnanost ve srovnani s obdobim recese. Friedman — Wachter (1974) obohacuji puvodni empi-
ricky pfistup Okun (1962) o implementaci odhadl potencidlniho produktu v rdmci rovnice propojujici
ekonomickou aktivitu a dynamiku nezaméstnanosti, a to pii explicitnim zohlednéni nabidkovych a po-
ptavkovych faktorti na trhu prace. V ramci svého pfistupu analyzuji na Ctvrtletnich datech Spojenych
statd v obdobi let 1954 a7 1970 dynamiku nezaméstnanosti z hlediska diléich slozek, které ji ovliviuji.
Konkrétné se jednd o pfispévky samotné dynamiky redlného vystupu a potencidlniho produktu, dyna-
miky ziskl, redlnych mezd a miry inflace. Hamada — Kurosaka (1984) ovéruji platnost Okunova vztahu
pro data povéle¢ného Japonsko (obdobi let 1953 az 1982 zkoumané i samostatné ve tfech riiznych ob-
dobich), kdy se ukazuji vysoké odezvy nezaméstnanosti na ekonomicky rtst. Tento vysledek spojuji s
vysoce elastickou odezvou miry participace Zen na ekonomicky rist, stejné jako s odezvou odpracova-
nych hodin, vyS$§i mife setrva¢nosti v zaméstnanosti a ve zménéch struktury primyslu. Odhady poten-
cidlniho produktu a trendové drovné nezaméstnanosti jsou zaloZeny na prostém linedrnim detrendovani.
Ismihan (2016) nabidl revidovany pohled na Okuntv vztah a jeho stabilitu a nabidl pohled vychézejici z
tradi¢niho keynesovského pohledu na roli poptavky a zaméstnanosti, ktery Iépe vysvétluje logiku mozné
strukturalni nestability v Okunové vztahu v pribéhu hospodérskych cykla..

Odhadem Okunova vztahu alternativnimi pfistupy se zabyval Weber (1995). Zaméfil se na povaleéna
data Spojenych statd, v ramci kterych identifikoval strukturdlni nestabilitu Okunova vztahu v obdobi
ropnych Sokid. Vyuzivd metody linearni regrese, VAR modelu a modelu rozloZenych zpozdéni. Me-
zeru nezaméstnanosti a vystupu odhaduje na detrendovani (zahrnujictho potencidlni strukturdlni zlom).
PrestoZe byla plivodni verze Okunova vztahu zaloZena na historickém empirickém ovéfeni vztahu mezi
dynamikou nezamé&stnanosti a ekonomickym riistem, jeho platnost se ukazuje jako svym zptisobem nad-
Casova. Ball et al. (2015) prokézali na datech predpovédi od roku 1989 pro devét vyspélych ekonomik,
Ze negativni vztah mezi ristem redlného hrubého doméciho produktu a zménami nezaméstnanosti je po-
zorovatelny i z predikci obou téchto velicin zaloZenych na predikcich zaloZenych na jinych dynamickych
modelech, at’ uz strukturdlni nebo redukované podoby (vychazejici z predikci riiznych instituci, které se
ekonomickymi predikcemi zabyvaji, at’ uzZ jde o monetarn{ autority nebo jiné komeréni nebo vladni in-
stituce). Na praci Ball et al. (2015) pfimo navazuji Guisinger — Sinclair (2015), ktefi se zamé&fuji na zemé
skupiny G7, Australii a Novy Zéland a ukazuji, Ze Okunlv vztah je vice konzistentni s revidovanymi
daty, pricemZ nerevidovana data (,,v redlném case*) prokazuji vazbu mezi riistem ekonomiky a neza-
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méstnanosti jako mnohem slabsi. A podobné je tomu i s vazbou téchto vztahil na expertni predpovedi
zkoumané v préci Ball et al. (2015).

Ve své dobé novy pristup k odhadu Okunova vztahu prinesli Attfield — Silverstone (1998), ktefi se ve
své praci zaméfili na jeho odhad z pohledu kointegrace, tedy ekonometrického pohledu mozné existence
dlouhodobého vztahu mezi vystupem a nezaméstnanosti. S vyuzitim Beveridge-Nelsonovy dekompo-
zice pro ziskdni potencidlnich hodnot nezaméstnanosti a vystupu pro Spojené kralovstvi v obdobi let
1959 az 1994, dochdzeji k zavéru o dlouhodobém vztahu negativnim vztahu mezi nezaméstnanosti a
vystupem. Okuntiv vztah vyuziva Grant (2002) k odhadu v ¢ase proménné pfirozené mife nezaméstna-
nosti, jakozto alternativu k pfistuptim zaloZenych na odhadech Phillipsovy kfivky. Odhady na Ctvrtlet-
nich datech Spojenych statd pro roky 1959 az 1998 (zahrnujicich i moZnost strukturdlnich zlomt) se
ukazuji jako srovnatelné s jinymi alternativnimi piistupy a jsou rovnéZ robustni vi¢i pouzitym meto-
dam odhadu potencidlniho produktu (zahrnujicich Hodrick-Prescottiv filtr, Kalmandv filtr, Beveridge-
Nelsonovu dekompozici, Baxter-Kingiv filtr a metody polynomidlnich trendit). Gordon (2010) diskutuje
vyrazné zmény v reakcich dynamiky nezaméstnanosti a dalSich charakteristik trhu prace (odpracova-
nych hodiny na zaméstnance, miry zaméstnanosti a miry participace na trhu prace) na ekonomicky rist
(resp. mezeru vystupu) ve Spojenych stiatech v obdobi let 1963 az 2009. Oproti standardnimu pouZiti
Hodrick-Prescottova filtru pro ziskdni mezer vystupu vyuzivaji Kalmantv filtr v ramci jednoduchého
strukturdlniho modelu z prace Gordon (1997). Vyrazny pokles odpracovanych hodin a produktivity na
ekonomicky rust pred rokem 1986 oproti obdobi po tomto roce spojuje s ristem flexibility na trhu prace
na poptavkové strané tohoto trhu. Konkrétné jsou zde zminiovany faktory pokles redlné minimalni mzdy,
sniZeni sily odborovych svazli a zvySena schopnost firem sniZit ndklady prace v obdobich nasledujicich
po hospodarskych krizi (jako tomu bylo ve Spojenych statech v roce 1986 a jak tomu bylo dle Gordon
(1997) po ekonomickém poklesu v roce 2008).

Rozsahlou studii vénovanou empirickému ovéfeni platnosti Okunova vztahu pro 20 vyspélych eko-
nomik od roku 1980 (a pro Spojené stity od roku 1948) do roku 2013 predstavuje prace Ball et al.
(2017). Tito autofi analyzuji odhady zaloZené na diferencni i gapové verzi Okunova vztahu (pro odhady
nepozorovanych potenciélnich resp. pfirozenych hodnot produktu a nezaméstnanost vyuzivaji Hodrick-
Prescottdv filtr). Na Ctvrtletnich a ro¢nich datech prokazuji vyraznou heterogenitu mezi zkoumanymi
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zemémi, kdy v absolutni hodnoté nejvyssi hodnoty koeficientu (-0,9) dosahuje v gapové verzi Okunova
vztahu Spanélsko, a naopak v absolutni hodnot& nejniz§i Japonsko a Rakousko (hodnota -0,15). Zajima-
vym zavérem préace Ball et al. (2017) je zkoumdni faktort, které by tuto heterogenitu dokdzaly vysvétlit.
Prekvapivé nevyznamnym faktorem je mira ochrany zaméstnanctli vyjadfované indexem pravni ochrany
zameéstnanosti (employment protection legislation — EPL) publikovand v ramci OECD (2019), cozZ na
piikladu Spanélska, které vykazuje vysokych hodnot tohoto indexu a naopak vysokych hodnot Okunova
koeficientu ukazuje na nedokonalosti pfi interpretovatelnosti a srovnatelnosti tohoto indexu napfic ze-
mémi. Vysokd hodnota Okunova koeficientu odpovida spise flexibilnimu trhu préice, kdy snazsi tvorba
pracovnich mist na kratsi pracovni ivazek umoziuje firmam snadnéji pfizptisobovat poZadovanou troven
zaméstnanosti ekonomickému vyvoji. Model panelovych dat vyuZivd Freeman (2007), a to pro Spojené
staty a vybrané evropské zemé. VyuZiva zde pristup skrze produkcni funkci z prace Prachowny (1993)
a standardn{ filtracni techniky (band-pass filtr) pro ziskani rovnovaznych hodnot jednotlivych vyrobnich
faktord produkéni funkcee, vystupu a miry nezaméstnanosti. Na datech pro obdobi let 1968 az 1995 uka-
zuje jednak stabilitu odhadnutych Okunovych koeficientl, jednak pak niZs{ citlivost nezaméstnanosti na
ekonomicky riist v piipadé evropskych ekonomik, zejména v obdobi 80. let a pocatku 90. let. Nizké hod-
noty Okunova vztahu spolu s vysokou trovni nezaméstnanosti v Evropskych zemich tak 1ze dle Freeman
(2007) prisoudit faktu, Ze problém nezaméstnanosti v tomto obdobi je spiSe strukturdlniho, nikoliv cyk-
lického charakteru. Dopady infla¢niho cilenf na intenzitu vztahu mezi nezaméstnanosti a ekonomickym
ristem identifikovali ve své prace Huang et al. (2016), a to s vyuzitim dynamického modelu casovych
fad na panelu 74 zemi v obdobi 1980-2010. Vice zdporn&jsi Okuntiv koeficient se ukazuje byt v zemich
fungujicich v reZimu inflaéniho cileni.

Ditiraz na efekt ochrany trhu prace v ramci fungovani Okunova vztahu kladou ve své studii Eco-
nomou — Psarianos (2016), ktef{ identifikuji a zkoumaji rozdilnost v pfechodnych a trvalych dopadech
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dynamiky redlného vystupu na nezameéstnanost. Na Ctvrtletnich datech 13 zemi Evropské unie v obdobf{
let 1993 az 2014 a s vyuzitim modeld panelovych dat prokazali relativni robustnost v odhadech Okunova
koeficientu vzhledem k alternativnim modelovym specifikacim (tedy diferencni a gapové verze). I zde
se ukazuje niZ${ citlivost nezaméstnanosti na ekonomicky rtist u zemi s vyss§i ochranou trhu prace (vyja-
dfenou ve v SirSim pojeti jako vydaje na ochranu pracovniho trhu, kam spadaji vefejné vydaje na tvorbu
pracovnich mist, rekvalifika¢ni programy a dals{ typy vydaji odpovidajici nastrojim aktivni politiky
zaméstnanosti), kterd tak paradoxné vyrovndva negativni dopady poklesu ekonomiky na nezaméstna-
nost, ovSem jen v kratkém obdobi. Z hlediska dlouhodobych a kratkodobych dopadi se ukazuje jako
vyS$$i dlouhodoby (permanentni) vliv zmény diichodu na nezaméstnanost, oproti kratkodobému (pte-
chodnému) efektu zmén v dynamice vystupu. Dlouhodoby vztah ekonomického ristu a nezaméstnanosti
vSak neni prokazatelny u zemi s vyS$$i mirou ochrany trhu préce (ve vySe uvedeném $ir§im pojeti).

Testovani strukturdlnich zlomu a asymetrii patif k soucasti literatury zaméfené na odhady Okunova
vztahu. V piipadé dat Austrilie z let 1977 az 1995 testuje strukturdlni zlomy v OKunové vztahu Ségner
(2001). Prekvapive v tomto dlouhém obdobi neobjevil zadny zdroj nestability. Sogner — Stiassny (2002)
testuje stabilitu Okunova koeficientu pro 15 zemi OECD a zabyva se rovné€Z jejimi pfi¢inami z hlediska
nabidkovych nebo poptavkovych Sokt. Na pfipadu ekonomiky Spojenych sttt se problematice nelinea-
rity a asymetrie v Okunové vztahu vénuje Cuaresma (2003). Odhady mezer nezaméstnanosti a vystupu
ziskava jak na zdkladé vyuziti Hodrick-Prescottova filtru, tak i jednoduchého dvojrozmérného struktu-
rdlni modelu. S vyuZitim Ctvrtletnich dat o vyvoji miry nezaméstnanosti a hrubém domacim produktu v
obdobi 1. ¢tvrtleti 1965 az 1. Ctvrtleti 1999 dochazi k zavéru, Ze vliv ekonomického rlistu (prostiednic-
tvim zmén mezefe vystupu) je vyznamné asymetricky a mnohem intenzivnéjs$i v obdobi recese, coZ je
spojeno s identifikaci mnohem vyssi persistence Sokt ovliviiujici dynamiku nezaméstnanosti v obdobi
expanze. Tyto zavéry navic nejsou ovlivnény pouZitymi metodami ziskdvani nepozorovanych hodnot
potencidlniho produktu a pfirozené miry nezaméstnanosti (respektive potencidlni ¢i trendové tirovné ve

Vyvoji miry nezaméstnanosti).

Moznosti asymetrie a nelinearit v Okunové vztahu se v literatuie objevuji zejména v souvislosti, kdy
ekonomiku zasdhnou vyrazné ekonomické Soky. V poslednich letech se tak objevila fada studif reagujici
na ekonomicky pokles ve vétSin€ vyspélych ekonomik spojeny prelomem let 2008 a 2009 a oznaco-
vany jako tzv. Velka recese. Dopady velké krize a s tim spojend rozdilnost dynamiky nezaméstnanosti a
ekonomického ristu napfic vyspélymi ekonomikami byla predmétem zajmu prace Cazes et al. (2013).
Prudky rst Okunova koeficientu (oproti pfedkrizovému stavu) zaznamenali v datech Spojenych statd,
Kanady a Spanélska, a to jak pro odhady kritkodobého, tak i dlouhodobého koeficientu. Oproti tomu
v pripadé Némecka nebo Nizozemi, doslo k jeho poklesu. V tomto piipadé se jednd o zemé, u kterych
dochdzelo spiSe k poklesu nezaméstnanosti. K tomuto poklesu dle Cazes et al. (2013) pfispéla zejména
vyS$$i ochrana zaméstnanct. Z hlediska metodologického obohacuji standardni odhady diferencni verze
Okunova vztahu o jeho rozklad na piispévky tempa rlistu ekonomiky, zmén produktivity prace (méfené v
produktu na odpracovanou hodinu), zmén v primérné odpracované dobé (méfené poctu odpracovanych
hodin na zaméstnanost) a pfispévky v tempu riistu celkové pracovni sily. Heterogenitu v odhadech Oku-
nova vztahu tak je mozno vysvétlit z ¢asti pravé v rozdilech pfispévki ziskanych z dekompozice tohoto
typu. Nelinearitou v dynamice vystupu a nezaméstnanosti pro Spojené staty v letech 1949 az 2015 se
podrobné zabyvali Canarella — Miller (2017). Tito autofi identifikovali strukturdlni zlomy jak bezpro-
stredn€ po prvni ropné krizi v roce 1973, tak i po Velké recesi, spojené identifikované v prvni poloviné
roku 2009. Zejména v prubéhu a po této ekonomické krizi dochézi dle autorti ke zpochybnéni empirické
platnosti Okunova vztahu, predstavovaném jeho dynamickou diferencni verzi. Tyto zavéry se pro Spo-
jené staty ukazuji jako dostatecné robustni bez ohledu na typu pouZitého nelinedrniho modelu ¢asovych
fad. Nelinearitu Okunova vztahu ve Spojenych statech popisuje seok Oh (2017). Oproti tradini praci s
mezerou nezaméstnanosti vyuZivaji jako indikétor trhu price odpracované hodiny. Dochdzeji k z4véru,
7Ze koeficient roste v pocatecni a rostouci fazi hospodarského cyklu. Reakci odpracovanych hodin na
ekonomicky cyklus chédpou jako lepsi ukazatel oproti ukazateli miry nezaméstnanosti.

Netradi¢ni pohled na zkoumaéni dynamiky nezaméstnanosti a ekonomického rtstu vnaseji Amor —
Hassine (2017), ktefi se zamé&fuji na ovéfeni Okunova vztahu pro ekonomiku Saudské Arabie v obdobi
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let 1980 az 2015. Ke své analyze vyuzivaji rocni data, coz lze pro agregovana data chdpat v literatufe
spiSe jako ojedinély pfistup. Kratkodobou i dlouhodobou dynamiku nezaméstnanosti a ekonomického
ristu ovéruji s vyuzitim modelu rozloZenych zpozdéni a modelu korekce chyb. Pro odhad mezery ne-
zaméstnanosti pouZivaji kromé& standardniho Hodrick-Prescottova filtru i jednoduchy regresni pfistup a
model modifikované Phillipsovy kiivky (pfirozend mira nezaméstnanosti je tak v tomto pfistupu chidpana
jako mira nezaméstnanosti neakcelerujici inflaci, tedy tzv. NAIRU). Zavéry nicméné ukazuji na negativni
vliv ekonomického riistu (mezery vystupu) na nezaméstnanost.

Pohled na Okuntiv koeficient pracujici se strukturdlnim ¢lenénim nezaméstnanosti nebo sektorovym
pohledem patii mezi méné se objevujici pristupy v této oblasti. Okunovym vztahem pro ekonomiky
vychodni Asie se zabyvé prace Hanusch (2013), a to pro 8 (Cina, Hong Kong, Jizni Korea, Malajsie,
Filipiny, Singapur, Thajsko a Taiwan) zemi v obdobi let 1997 a 2011. Price vyuZziva zejména dynamic-
kou verzi Okunova vztahu a to v kontextu modelu vzdjemné nesouvisejicich regresi (SUR model, tedy
seemingly unrelated regression) pro zachyceni vzajemného ovliviiovani v cyklickém vyvoji nezaméstna-
nosti a ekonomiky jako takovém (napf. v disledku podobnych reakci ekonomik na $ok ve svétové ekono-
mice). Relativné vyssi odhady Okunova koeficientu (na hodnoté 0,42) spojuje s vyssi flexibilitou tohoto
trhu prace a instituciondlnim nastavenim spojenym se snadnym najimanim a propousténim zaméstnancu.
Analyza Okunova vztahu navic ukézala proticyklicky vyvoj nezaméstnanosti v pfipadé sektoru zemédél-
stvi ve zkoumanych ekonomikach. Apap — Gravino (2016) se zaméfuji na zachyceni Okunova vztahu
z pohledu dil¢ich sektorG ekonomiky. Konkrétné tedy pro Ctvrtletni data Maltské ekonomiky v rozmez{
let 2000 az 2012 odhadli (s vyuzitim diferencni verze Okunova vztahu) vyssi hodnoty Okunova koefi-
cientu pro sektor sluZeb oproti sektoru vyrobnimu. Bliz§im zkoumanim dopadt ekonomického vyvoje
v téchto sektorech na nezaméstnanost dochézeji k zdvéru, Ze v sektoru sluzeb je dopad rlistu na neza-
méstnanost téméf okam?Zity, coZ prisuzuji efektu najimani novych zaméstnancti do tohoto sektoru (které
je okamzité), a to ve srovnani se sektorem primyslu, kde se dopad ristu na nezaméstnanost projevuje
se zpozdénim. Pravé tento efekt je z jejich pohledu moZné pfisoudit pfevazujicimi efektu propousténi
zaméstnancd, které se realizuje se zpozdénim. Dunsch (2016) svou pozornost zaméfila na odhady dife-
rencni verze Okunova vztahu pro miru nezaméstnanosti mladych osob (resp. obecnéji na nezaméstnanost
dle jednotlivych vékovych kohort), a to pro ekonomiky Némecka a Polska. Na ro¢nich datech od roku
1992 (resp. pro Polsko od roku 1993) se zejména v piipadé Polska se ukéazala vyssi citlivost této skupiny
nezaméstnanych na dynamiku vystupu, coZ ma své hospodaisko-politické implikace z hlediska poten-
cialn€ vyssi instituciondlni ochrany na trhu préace pro tuto skupinu nezaméstnanych. Svou analyzu dale
rozsifuje v praci Dunsch (2017) i na dal$i zemé stfedni a vychodni Evropy a kromé vékové struktury
analyzuje i strukturu nezaméstnanosti dle pohlavi. Zavéry o vyssi trovni citlivosti skupiny mladych ne-
zaméstnanych na fluktuace v hospodafském cyklu se potvrzuji i pro tento rozsifeny okruh zemi. Jako
reakci na zjisténi, Ze Okuniv vztah nepopisuje korektné vliv ekonomického ristu na nezaméstnanost
mladych, navrhli Marconi et al. (2015) pfistup vyuZivajici strukturdlni charakteristiky nezaméstnanosti v
podobé miry nezaméstnanosti jednotlivych vékovych skupin. Uk&zali, Ze vékova kategorie 15-19 let na
ekonomicky rist téméf nereaguje, nicméné vékova kategorie 20-24 let je s ekonomickym rtistem velmi
tizce korelovédna.

Prace vénované odhadiim Okunova vztahu pokryvaji i oblast analyzy regionalnich rozdild, jak tomu
bude i v nasi praci. Blackley (1991) odhaduje Okuntiv koeficient pro 26 federalnich statt Spojenych statt
v obdobf let 1970 az 1986, které vykazuji vysokou droveii heterogenity v tomto vztahu, vysvétlitelnou
rozdily v podilu primyslu (kladny vliv), v€kové struktufe (negativni vliv podilu populace obyvatel ve
véku 18 az 24 let), podilu Zen na celkové pracovni sile (negativni vliv), tempu ristu pracovni sily (ne-
gativni vliv) a danové politice jednotlivych stati (pozitivni vliv velikosti dané z piijmu fyzickych osob
v jednotlivych stitech). Z téchto zavéru lze vyvodit souvislost velikosti Okunova koeficientu s flexibi-

vV s Vv,

litou trhu préce, kdy (v absolutni hodnoté) vyssi hodnoty tohoto koeficientu odpovidaji vyssi flexibilité
trhu prace, ve smyslu flexibiln€jsi reakce trhu prace na ekonomicky vyvoj (napt. v pfipadé dani z prijmu
je pozitivnim vlivem myslen pokles Okunova koeficientu v absolutni hodnotg). Freeman (2000) testuje
platnost gapové verze Okunova vztahu na agregatni i regiondlni drovni ve Spojenych statech v obdobi

let 1980 az 1994. Jeho vysledky, které jsou robustni vii¢i pouZité metodé ziskani rovnovaznych trovni
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miry nezaméstnanosti a redilného vystupu (vyuzivan je kromé polynomidlnich trendd i band-pass filtr),
ukazuji na stabilitu tohoto jevu v Case i napfiC regiony. To je ponckud odliSny zdvér oproti préaci Blackley
(1991), ktery vsak lze vysvétlit obdobim zahrnujici vyhradné 80. 1éta a pocatek 90. let, a jednak i tim, Ze
Freeman (2000) chdpe regiony jako mnohem véEtsi oblasti nez ty odpovidajici federalnim statim. Aper-
gis — Rezitis (2003) odhaduji Okunovy koeficienty na regiondlnich datech Recka, a to v obdobf let 1960
az 1997. Pro odhady mezer vystupu a nezaméstnanosti vyuzivaji kromeé Hodrick-Prescottova filtru i tzv.
band-pass filtr. V pifpadé Recka se v tomto obdobi neprokazaly regionalni rozdily v Okunové vztahu,
aZ tedy na dva regiony s nadprimérnymi hodnotami Okunova koeficient. Prokazali rovnéz strukturalni
zlom v roce 1981, kdy se ve vSech regionech sniZuje citlivost nezaméstnanosti na vyvoj hospodaiského
cyklu. Neni bez zajimavosti, Ze z pohledu té€chto autort je vyssi citlivost nezaméstnanosti na dynamiku
ekonomického vyvoje typicka pro regiony s nadprimérnymi hodnotami miry nezaméstnanosti.

Zkoumanim Okunova vztahu na regionalnich (krajsky datech) Ceské republiky a Slovenska se vénuji
Durech et al. (2014). Jejich analyza poukazuje na vyznamnou regiondlni heterogenity ve vzajemném pa-
sobeni ekonomického rdstu a vyvoji nezaméstnanosti. K odhadu této dynamiky vyuZivaji ro¢ni data pro
obdobi let 1995-2011, pricemz ekonomicka aktivita je uchopena z pohledu vyvoje regionalniho doméa-
citho produktu. Mezery vystupu a nezaméstnanosti jsou ziskdny s vyuZitim Hodrick-Prescottova filtru.
Ve svych zdvérech poukazuji zejména na disledky identifikované heterogenity v Okunové vztahu, ktery
vede k tomu, Ze poptavkové orientovand hospodafskd politika zaméfend na sniZovini nezaméstnanosti
nemusi byt pro v§echny regiony vhodna. Palombi et al. (2015) se ve své studii zaméfuji na regiondlni rist
a nezaméstnanost pro regiony Spojeného kralovstvi. V rdmci odhadu Okunova vztahu v obdobi 1983-
2009 vyuzivaji regiondlni idaje o hrubém domdacim produktu. K odhadu vyuzivaji panelova dat a metody
kointegrace. Okuniiv koeficient se dle jejich zavérd ukazuje jako nizsi, neZ by odpovidalo odhadiim na
celostatni urovni. Melguizo (2016) zkoumad vztah nezaméstnanosti a ekonomického rlistu mezi provin-
ciemi Spanélska v obdobi let 1985 az 2013. K odhadu tohoto vztahu vyuZivaji vektorové autoregresni
modely véetné panelovych vektorovych autoregresnich modelil. Z jejich odhadii vyplyvaji znacné regi-
ondlni diference v citlivosti jednotlivych regioni reagovat na ekonomicky rdst, kterd je dana zejména
diverzitou primyslu a podilem sektoru sluzeb. Okuniiv koeficient pro Spanélsko z regiondlniho pohledu
pro obdobi let 1980 az 2004 odhaduji rovnéz Villaverde — Maza (2009). Guisinger et al. (2018) odha-
duji Okunovy koeficienty pro vSechny federdlni staty Spojenych stétt (s vyuZitim ro¢nich dat hrubého
domadciho produktu na federdlni drovni v obdobi let 1977 az 2012), kdy pozorovanou heterogenitu jsou
schopni vysvétlit flexibilitou trhi prace, kterou spojuji s vyssi urovni vzdélani, niz§{ mirou participace v
odborovych svazech a vySs$i mirou zaméstnanosti v nevyrobnim sektoru. Nepozorované potencidlni hod-
noty produktu a nezaméstnanosti odhaduji jako procesy nahodné prochazky s driftem v ramci modelu
nepozorovanych komponent, a to s vyuZzitim Kalmanova filtru. Zobecnény Okuniiv vztah, obohaceny
o roli migraénich tokd v ramci Ciny identifikovali ve svém piispévku Liu et al. (2018). Zobecn&nim
podoby Okunova vztahu autofi reaguji na fakt, Ze pres pokles ekonomického ristu v Cing souvisejici
s pribéhem Velké krize, nedoslo k rlstu miry nezaméstnanosti. Odhady zobecnéného Okunova vztahu
realizuji na panelovych datech zahrnujici mésta i jednotlivé regiony Ciny. Mezi dalif autory zabyvajicimi
se Okunovym zdkonem z pohledu regiondlniho, a to pro piipad Spojenych stati, jsou Prieto et al. (2018),
kdy ukazuji Ze stabilita Okunova vztahu na narodni urovni mize byt doprovdzena vysokou heterogenitou
v odhadech tohoto vztahu na drovni federdlnich statti. AZ na uroven jednotlivych metropolitnich oblast{
ve staté Virginia se pfi odhadech Okunova koeficientu dostdvéd Pereira (2014). Ukazuje, Ze na lokéln{
urovni je slabd vazba mezi mirou nezaméstnanosti a ekonomickym ristem ddna prelévanim pracovnikil
napfic regiony.

2.2.2 Dynamika nezaméstnanosti a volnych pracovnich mist

Jak jiZ bylo fe€eno, zdkladem pro zkouméni vztahu mezi dynamikou nezaméstnanosti a volnych pracov-
nich mist je Beveridgeova kiivka. Tato kfivka vyjadiuje empiricky vztah mezi mirou nezaméstnanosti a
mirou volnych pracovnich mist, pficemz tato z hlediska empirického negativni zdvislost reflektuje jak
efektivitu trhu prace, presnéji feCeno efektivitu parovaciho procesu, tak i samotnou flexibilitu. Obecné se
m4 za to, viz napt. Bouvet (2012), Ze pohyby okolo této kfivky vyjadfuji dopady docasnych fluktuaci v
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ekonomické aktivité, oproti tomu pohyby celé kiivky vznikaji jako dtsledek strukturdlnich zmén na trhu
prace odpovidajici zméndm v efektivité parovaciho procesu.

Beveridgeovu kiivku v rdmci analyzy efektivity parovaciho procesu v Nizozemi odhadoval pro rocni
data v obdobf{ let 1971-1987 van Ours (1991). Podobny problém na datech Rakouska v obdobi let 1966-
1989 tesil Christl (1991) . Galus¢ak — Miinich (2007) odhadovali Beveridgeovu kiivku na datech Ceské
republiky v obdobf{ let 1995-2004. V tomto modelovém rdmci se kromé interpretace zmén v parametrech
parovaci funkce v pribéhu hospodaiského cyklu zaméfili na schopnost tokd nezaméstnanych a volnych
pracovnich mist na trhu prace predikovat obrat hospodatského cyklu. Tento tokovy pristup k analyze Be-
veridgeovy ktivky aplikoval na data Spolkové republiky Némecko v obdobi let 1977-1988 Gross (1993).
V rdamci své analyzy prokézal jeji asymetrii v ddsledku zvySujici se neefektivity parovaciho procesu, jako
dusledek nedostate¢né odezvy mzdového vyvoje na strukturalni zmény. Trh prace Austrélie z pohledu na
dlouhodobé posuny Beveridgeovy kiivky analyzuje Groenewold (2003), a to s vyuzitim metod ekono-
metrie ¢asovych fad, konkrétné pak kointegracni analyzy. Bouvet (2012) vyuzil k odhadu Beveridgeovy
kfivky data na narodni a regiondlni drovni pro pét evropskych zemi v obdobi let 1975 az 2004 k ana-
Iyze toho, zda dopady zmén v této kiivce jsou odrazem zmén ve struktufe nezaméstnanosti, disledkem
rigidit na trhu prace, cyklickych Sokd nebo Soki strukturalnich. V piipadé Belgie, Némecka, Nizozemd,
Spanélska a Spojeného kralovstvi jsou dle Bouvet (2012) zmény v Beveridgeové kfivce diisledkem ri-
gidit na trhu préce, ristu podilu dlouhodobé nezaméstnanych a svou roli zde sehraly rovnéz i cyklické
Soky. Bouvet (2012) identifikoval rovnéZ nelinearni vztah mezi nezaméstnanosti a institucemi trhu prace.
Otazku existence Beveridgeovy kiivky v kratkém a dlouhém obdobi testuje na datech Spojenych statt
Pater (2017). Ukazuje, Ze negativné sklonéna Beveridgeova kiivka je vysledkem agregatnich poptavko-
vych Sokd, kterym Celi ekonomika, kdy tento typ Soki ma dlouhodobéjsi dopady na nezaméstnanost a
volna pracovni mista (jakoZto pohyby kolem Beveridgeovy kiivky). Kladny koeficient je obvykle dopro-
vazen poklesem efektivity parovaciho procesu a nastdvé v del§im horizontu v obdobi po ekonomickém
poklesu. Lubik (2013) ve svém pfistupu k odhadu Beveridgeovy kiivky zaloZeném na formalnim odvo-
zeni z konceptu “search and matching” mechanismu v diskrétnim Case vyuZivd bayesovské metody k
odhadu této kiivky za tcelem zkoumani dopadi Velké recese let 2007-2009 ve Spojenych stitech. Pou-
kazuje zejména na pokles efektivity pdrovaciho procesu, ktery v obdobi po této ekonomické krizi nastal.
Dlouhodoby pohled na Beveridgeovu kiivku a jeji posuny od 50. let minulého stoleti ve Spojenych st4-
tech nabizi Diamond — Sahin (2015). V ramci svych odhadi ukazali, Ze samotny posun Beveridgeovy
ktivky neni dobrym prediktorem vyvoje nezaméstnanosti.

Kromé klasického jednorozmérného pfistupu lze nalézt i ptistupy pracujici s vicerovnicovymi mo-
dely, které se svou podstatou bliZi pfistupdm zminovanym v ¢asti 2.2.3. Dynamiku nezaméstnanosti a
determinanty Beveridgeovy kiivky pro piipad Recka analyzuje Tagkalakis (2016). VyuZiva Ctvrtletni
data z vyberového Setfeni pracovnich sil v obdobi let 2000 az 2016. Na zdkladé odhadnutého struktural-
niho vektorového regresniho modelu analyzuje odlisnosti dynamiky nezaméstnanosti v obdobi pred a po
krizi roku 2008. Dekompozice dynamiky Beveridgeovy kifivky na zdkladé vicerozmérného modelu ne-
pozorovanych komponent je pfedmétem prace Klinger — Weber (2016). Na prikladu reforem trhu prace
v Némecku prokazali na mésicnich datech obdobf let 1980 az 2013 vyrazny rust efektivity parovaciho
procesu po provedeni téchto reforem. Efektivita parovaciho procesu je zde modelovana jako nepozo-
rovand komponenta. Kajuth (2017) vyuZivd odhadnutou Beveridgovu kiivku a z ni vyplyvajici vztahy
o dynamice volnych pracovnich mist a nezaméstnanosti a tésnosti na trhu prace k analyze a vyhodno-
ceni udrzitelnosti ristu mezd v kontextu vektorového autoregresniho modelu pro ekonomiku Némecka.
Gabrovski — Ortego-Marti (2019) formuluje ve své praci model hospodédiského cyklu zahrnujici trh s
nemovitostmi. Koncept Beveridgeovy kiivky zde origindln€ a zcela netradicné vyuziva k modelovan{
vztahu mezi poptidvkou a nabidkou na trhu nemovitosti, zahrnujici i aspekt efektivity v procesu paro-
vani poptavajicich a nabizejicich. Tato modifikace vykazuje velmi dobré vlastnosti pokud jde o popis
dynamiky redlnych makroekonomickych veli¢in a trhu s nemovitostmi.
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2.2.3 Strukturalni pojeti makroekonomické dynamiky trhu prace

Strukturdlnimu pojeti vztahu mezi dynamikou nezaméstnanosti, vystupu a dal§imi makroekonomickymi
veli¢inami (penéZni zdsoba, cenovd a mzdova inflace) se vénuje Blanchard et al. (1989). S vyuzitim
strukturdlniho vektorového modelu ukazuje na Ctvrtletnich datech Spojenych statti (pro obdobi let 1965
aZz 1986) mimo jiné silnou kauzalitu v Grangerovském smyslu dynamiky vystupu zpisobovanou fluktu-
acemi v nezamé&stnanosti. V tomto pojeti tak strukturdlni chipani modelu odpovidd tomu, Ze je model
schopen popsat dynamiku modelu skrze sérii strukturalnich Sokl (poptavkovy, nabidkovy, technologicky
a Soky cenové a mzdové). Navic se ukazuje, Ze tento typ modelu je schopen popsat tradi¢ni vnimani
makroekonomickych fluktuaci v tom smyslu, Ze poptavkové Soky zptlisobuji pohyby vystupu a cenové
hladiny ve stejném sméru (cenova hladina je tedy procyklickd) a naopak, nabidkové Soky vedou k pro-
ticyklické dynamice téchto velicin.

Vlastnosti dynamiky kalibrovaného DSGE modelu s nominalnimi cenovymi rigiditami a trhem prace
zahrnujici ”search and matching” mechanismus ve své praci analyzuji Sveen — Weinke (2008). ”Search
and matching” mechanismus do malého DSGE modelu pro Spojené stity rovnéz zakomponoval Lubik
(2009) a déle jej rozvedl pro ekonomiku Hong Kongu v préaci Lubik (2012). Optimdlni monetarni po-
litika v DSGE modelu s trhem prace se “search and matching mechanismem” je feSena v prispévku
Thomas (2008) a ddle rozvijena v praci Thomas (2011). Modely jsou kalibrovdny pro data Spojenych
stati. Trh prace hraje v ramci modelu tohoto typu vyznamnou roli, kdy monetarni politika zaméfend na
cenovou stabilitu nemusi vést k celospolecensky efektivnimu feSeni. Albertini et al. (2012) se zamétuje
na zkoumani malé oteviené ekonomiky Nového Zélandu. Na Ctvrtletnich datech v obdobi let 1994 az
2010 identifikovali DSGE model malé oteviené ekonomiky zahrnujici search and matching” frikce na
trhu prace. Tento model, zahrnujici monetdrni politiku a cenové rigidity, dokdzal velmi kvalitné zachytit
dynamiku makroekonomickych veli¢in v pribéhu hospodarského cyklu. Z hlediska odhadu struktural-
nich charakteristik trhu prace Nového Zélandu se ukazala vysoka hodnota vyjednavaci sily odbord a
vysoké ndklady na najimani pracovniki (resp. tvorbu novych pracovnich mist). Pfistup z Albertini et al.
(2012) byl rozvinut v préci Papai — Némec (2015), ktera na datech Ceské republiky a Mad’arska ukazala

niz$i vyjedndvaci silu pracovnikl v Mad’arsku.

Roli mzdovych rigidit na trhu prace péti zemi OECD se vénuje Abbritti — Fahr (2013). VyuZiva
DSGE model se ”search and matching” mechanismem. Zkouma zejména chovani mezd v pribéhu hos-
podafského cyklu a schopnost modelu s nomindlnimi mzdovymi rigiditami reflektovat asymetrii v dyna-
mice ekonomiky v pribéhu hospodaiského cyklu. Podobny problém zaméfeny na roli mzdovych rigidit a
infla¢ni tlaky v priib&hu hospodarského cyklu fesi Christoffel — Linzert (2010), a to s vyuzitim DSGE mo-
delu s frikcemi na trhu prace a mechanismem mzdového vyjedndvani. V tomto modelu nejsou zahrnuty
redlné frikce spojené se “search and matching” mechanismem. Sheen — Wang (2014) odhaduji model
malé oteviené ekonomiky zahrnujici nedobrovolnou nezaméstnanost na datech Austrélie pro obdobf let
1993 az 2007. Svou pozornost zaméfili na alternativni nastavovani mezd zahrnujici rizné typy nomindl-
nich a realnych rigidit. Cast modelu Sheen — Wang (2014) je aplikovan na Ceskou republiku v obdobi
let 2000 az 2014 v praci Némec — Macicek (2016), ktefi ukdzali vysokou miru ndkladii na najiman{
pracovniku v tomto obdobi, coZ indikovalo mensi pruZznost ¢eského trhu prace. Pro piipad Mad’ arska
rozvijeji model oteviené ekonomiky s frikcemi na trhu prace a riznymi mechanismy stanoveni mezd
Jakab — Kénya (2016), a to na datech Mad’arska pro roky 2001-2008. Uk4zali, Ze frikce na trhu préce
dokazi 1épe popsat dynamiku pozorovanou v datech. Neprokdzal se vliv Sokt trhu prace na dynamiku
inflace, nicméné trh price je schopen ovlivnit transmisni mechanismus monetdrni politiky. Zhang (2017)
ve své préaci podrobnéji zkouma vztah mezi prispévky v nezaméstnanosti a efektivitou parovaciho me-
chanismu ve Spojenych statech v obdobi let 2007-2014, a to za Gc¢elem vysvétleni vysoké a perzistentni
miry nezaméstnanosti. Jako jeden z faktord vysoké nezaméstnanosti identifikuje vysokou podporu v ne-
zameéstnanosti. Zmény v efektivité parovani mély na cyklicky vyvoj nezaméstnanosti minimalni dopad,
nicméné zpomalily ndvrat do obdobi hospodarského rtistu po roce 2012.



2.3 Dynamika a efektivita trhu prace zemi V4 29

2.3 Dynamika a efektivita trhu prace zemi V4

V této Casti uvedeme prehled studii (zminénych jiz v predchozich kapitolach), které se dotykaji trhi prace
skupiny zemi V4. Dynamice regionalnich trhi prace Ceské republiky a Slovenska se z pohledu identifi-
kace Okunova vztahu vénovali Durech et al. (2014). Jako hlavni faktory odhadnuté heterogenity napfic
kraji identifikovali samotnou uroven nezaméstnanosti, ekonomickou uroven jednotlivych krajd, objem
domadcich a zahranicnich investic, a objem vydaji do vyzkumu a vyvoje a do budovan{ infrastruktury.
Ve své analyze se nicméné¢ nevénuji souvislostem s efektivitou regiondlnich trhi prace, coZ je jednim z
cilt predkladané prace. Problematiku neefektivity parovaciho procesu na drovni okresti Ceské republiky
se vénuje prace Némec (2015), kterd dochézi k zavéru, Ze podil dlouhodobé nezaméstnanych a neza-
meéstnanych ve véku 50 let a vice patif mezi hlavni faktory schopné vysvétlit heterogenitu v odhadované
efektivit€ napfi¢ okresy. Oba tyto faktory se promitaji na drovenl neefektivity negativné. Flexibilitou
slovenského trhu prace z pohledu mzdovych rigidit se zabyvali Gertler — Senaj (2010). Na zakladé sek-
torovych dat a mikrodat ukazali, Ze velikost nomindlnich i redlnych mzdovych rigidit v obdobf let 2001
az 2007 je velmi mald.

Na vztah ekonomického ristu a miry nezaméstnanosti jednotlivych vékovych kohort se v pfipadé
Polska zaméfuje Dunsch (2016), kdy se jako vyznamny faktor ohroZujici zejména skupinu mladych ne-
zaméstnanych jevi nedostatecnd tvorba volnych pracovnich mist (pfes vyrazna tempa ristu ekonomiky
jako celku) a omezend mobilita pracovni sily. Tyto zavéry jsou navic platné i pro ostatni zemé skupiny
Visegradské Ctyiky, jak uvadi Dunsch (2017). Efektivitou aktivni politiky zaméstnanosti v Polsku s vy-
uzitim dat z vybérového Setieni pracovnich sil z roku 1994 se zabyvali Puhani — Steiner (1997). Vztah
mezi toky na trhu prace a vydaji na aktivni politiku zaméstnanosti nebyl v pripadé Polska prokazan.
Efektivitu regiondlnich trhii Polska odhaduji Antczak et al. (2018), kdy poukazuji na klesajici miru ne-
efektivity v pribéhu Casu. Na drovni vojvodstvi se jako vyznamny faktor ovliviiujici efektivitu ukazuje
rast HDP. V predkladané habilitacni praci je oproti Antczak et al. (2018) pro regiony Polska vyuZivana
odli$na mnoZina moznych vysvétlujicich proménnych, které se zaméruji vice na strukturu samotné ne-
zaméstnanosti ve srovndni se specifiky ekonomického vyvoje a charakteristik jednotlivych regiondlnich
celkil (jako je napf. mnoZstvi nové registrovanych ekonomickych subjektd, regiondlni migrace apod.).
Stejné tak se vyuziva §irsi paleta nastroji k odhadu efektivity parovaciho procesu a data za horizontem
roku 2014.

Odhady Beveridgeovy kfivky na datech Ceské republiky v obdobi let 1995-2004 nabizeji Galus¢ak
— Miinich (2007). Ukézali, Ze pohyby v Beveridgeové kiivce jsou tzce svdzany z makroekonomickymi
zménami v Ceské republice, kdy posuny v troviiové konstanté interpretuji jako zmény v efektivité pa-
rovani, a zmény v koeficientu u toku volnych novych volnych pracovnich mist, kterym pivodni koncept
Beveridgeovy kiivky obohacuji, jako projev cyklickych zmén. Trhy prace na okresni drovni v zemich
skupiny V4 (kromé& Mad’arska) analyzovali ve své praci Tyrowicz — Wdjcik (2010). Zajimali se zejména
o problematiku konvergence, kterd ve zkoumaném horizontu let pokryvajici obdobi 1995-2007 v pripadé
Ceské republiky (pro ostatni zemé bylo obdobi kratif) na mési¢nich datech nebyla prokdzana. Regiondlni
rozdily na drovni kraji v Ceské republice analyzuji Tvrdofi — Verner (2012), a to s vyuZitim m&si¢nich
dat statistik dradl prace v obdobi let 2005-2011. Dlouhodobé trendy a zavislosti v regionalnich mirach
nezaméstnanosti vzhledem k mife nezaméstnanosti na agregatni drovni analyzuji s vyuZitim modelu ko-
rekce chyb. Vysledky poukazuji na vysokou miru heterogenity v mezi jednotlivymi kraji.

Dynamicky model v§eobecné rovnovahy pro Mad’arsko vyvinuli a aplikovali Jakab — Kénya (2016).
V ramci Ceské republiky a Slovenska se na model s frikcemi na trhu price zaméfuje Némec (2013a) a
zemé V4 analyzuje ve své praci Némec (2013b). Tyto modely jsou odhadovany na datech pokryvajici
obdobf let 1999-2011. Obdobi let 2000-2014 pro piipady Ceské republiky pokryvaji ve své praci Némec
— Macicek (2016) a s pfiddnim ekonomiky Mad’arska i Pdpai — Némec (2015).
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Ptehled literatury z pfedchozich ¢asti této kapitoly by bylo moZné rozsiftit o dalsi desitky poloZek, které
se témito tématy primo nebo nepfimo vénuji, ale i bez tohoto rozsiteni se jedna o reprezentativni prehled
z hlediska feSenych témat i ¢asového obdobi. Jak bylo naznaceno, efektivita trhii prace ma v literatufe
fadu pojeti. Nejrozsitené;si je vSak ten, ktery chdpe efektivitu trhli prace jako efektivitu procesu parovani.
V této oblasti prevazuji odhady efektivity vyuZivajici model stochastickych mezi, at’ uz na regiondlnich
nebo agregovanych datech celé ekonomiky. Z pohledu odhadu flexibility trhii prace se v literatufe pro-
sadily odhady zaméfené na zkoumani Okunova vztahu a Beveridgeovy kiivky. ”Search and matching”
mechanismus rovnéZ postupné pronikd i do literatury a aplikaci vyuZivajicich strukturdlni dynamické
modely vSeobecné rovnovahy. Z hlediska metod prevazuji pro odhady Okunova vztahu standardni re-
gresni piistupy s alternativnimi variantami specifikaci, pfipadn€ dynamické podoby modelu. Pro zjistén{
hodnot rovnovazné trovné produktu a nezaméstnanosti je obvykle vyuzivan Hodrick-Prescottav filtr,
kdy se navic ukazuje, Ze pouZiti jinych filtraCnich technik neméni zdvéry tykajici se Okunova koefici-
entu. Beveridgeova kiivka je odhadovéana v kontextu regresnich modelti ¢asovych fad nebo panelovych
dat. Jejim obvyklym rozsifenim je pak vyuZiti panelového modelu fixnich dat a modelu stochastickych
mezi pro odhady efektivity parovaciho procesu. Dynamika trhd prace ve strukturdlnim pojeti se posledni
dobé upind na DSGE modely, které tak nahrazuji v minulosti rozsitfené (strukturalni) vektorové autore-
gresni modely.

V soucasné literatuie absentuje sjednocujici pohled na problematiku efektivity, flexibility a dynamiky
trhli prace. Jednim z piinosi této prace tak bude propojeni zavért vice metod a pfistupti k vyhodnocen{
téchto charakteristik trhti prace, a to na vzorku Ctyf zemi zaloZeném na srovnatelné bazi dat a pouZi-
vanych proménnych. Z pohledu ekonomické teorie bude prakticky pfinos zaloZen na ovéfeni empirické
platnosti a robustnosti odhadti Okunova vztahu a Beveridgeovy kfivky na vzorku zemi skupiny Vise-
gradské skupiny, a to nejen na drovni agregovanych, ale i regiondlnich trhl prace. Ve vztahu k odhadu
efektivity trhii prace bude konfrontovano vyuziti v literatufe hojné vyuZzivanych technik pracujicich s pa-
nelovymi daty, pficemz tento standardni pfistup bude obohacen o techniky modelu stochastickych mezi
s fixnimi vlivy a na agregované drovni rovnéZ odhady vychdzejicimi ze strukturdlniho dynamického
stochastického modelu vSeobecné rovnovahy. Diky tomu bude moci byt vyhodnoceny zavéry o flexibi-
lit€ a efektivité na regiondlni trovni se zavery o strukturdlnich charakteristikami trhd prace Visegradské
skupiny na agregované drovni.



Kapitola 3

Metody, nastroje a techniky

V této kapitole si bliZze pfedstavime pouZité ekonometrické a statistické nastroje a techniky, vyuzivané
v dal$ich Castech prace. Zaméiime se na zdkladni popis pouZitych ekonometrickych metod a konceptii
s ddrazem na motivaci jejich vyuZzivani, vécnou interpretaci a v neposledni fadé i sjednoceni pouZzitého
obecného znaceni.

3.1 Metody bayesovské a frekventistické ekonometrie

V predkladané praci budou vyuzity dva typy piistupd k identifikaci neznamych modelovych parametri
na datech. Prvni z nich budeme oznacovat jako klasicky ¢i frekventisticky, druhy z nich je pak pfistup
bayesovsky. Zakladni rozdil je v tom, jak je vaniman jednak koncept pravdépodobnosti, jednak pak v tom,
jak jsou chdpany neznamé parametry modeld. V klasickém piistupu je pravdépodobnost chapana v objek-
tivnim smyslu, tedy ve smyslu limity relativni Cetnosti nastani néjaké udalosti pro zvySujici se mnoZstvi
dostupnych dat. V kontextu ekonometrickych modelii a s nimi spojenou identifikaci parametri na da-
tech se pfedpoklada, Ze neznamé parametry jsou pevné dané hodnoty a pouze jejich odhad je ndhodnou
veli¢inou danou variabilitou pfitomné ndhodné slozky v linedrnim regresnim modelu resp. obecnéji vari-
abilitou data generujiciho procesu (modelu) popsatelného vérohodnostni funkci. Vérohodnostni funkci si
Ize predstavit jako sdruZenou hustotu pravdépodobnosti pozorovanych dat a nezndmych, pevné danych,
parametrti. Ndhodnost je zde spjata vyhradné s realizaci ndhodné veliciny, kterou je odhad neznamych
parametrti (nebo jejich funkce). Samotné rozdé€leni téchto parametrti pfedmétem nejistoty neni.

Bayesovsky pristup chdpe pravdépodobnost v subjektivnim smyslu, tedy jako stupen viry ¢i presvéd-
¢eni o zkoumaném jevu (parametru), které je aktualizovdno po ziskdni dodate¢nych dat. V rdmci baye-
sovského pojeti nejistoty je rozd€leni neznamych parametrti (nebo jejich funkce) samo o sobé nejisté
a miZe dochazet k jeho zménam a modifikaci po ziskani novych informaci. Nejistota je tak implicitné
spojend s aktualizaci pravdépodobnosti, kdy nase apriorni predstava o zkoumaném jevu (parametru) je v
konfrontaci s daty reprezentovana tzv. aposteriornim rozdélenim.

Bayesianska ekonometrie (¢i obecnéji analyza) je zaloZena na n€kolika jednoduchych zdkonech prav-
dépodobnosti a snad i diky tomu je moZné tento pfistup charakterizovat jako vysoce univerzalni, nebot’
pro jakoukoliv ¢innost spojenou s ekonometrickou analyzou se uplatiiuje nékolik zakonl pravdépodob-
nosti. Vybornym tvodem do zdkladnich i pokrocilejsich technik a postupti bayesidnské ekonometrie je
publikace Koop (2003). Zdkladnim stavebnim kamenem je Bayesovo pravidlo, které vychazi z faktu, Ze
pro dvé spojité ndhodné veliCiny A a B plati, Ze jejich sdruZena hustota odpovida soucinu podminéné a
margindlni hustoty, tedy

p(A, B) = p(A|B)p(B), (3.1)

kde p(A, B) je sdruzend hustota pravdépodobnosti, p(A|B) je podminénd hustota pravdépodobnosti
ndhodné veli¢iny A za pfedpokladu realizace B a p(B) je margindln{ hustota pravdépodobnosti. Stejné
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tak plati p(A4, B) = p(B|A)p(A), z Ceho vyplyva, Ze

p(A|B)p(B)
p(4)

V ramci ekonometrické analyzy nas obvykle zajimaji nezndmé parametry modeld, oznacené obecné vek-
torem parametrd 0, které chceme odhadnout na zdkladé pozorovanych dat y. V kontextu bayesovského
piistupu nds zajim4 informace o parametrech modelu na zdkladé pozorovanych dat. Z Bayesova pravidla
daného rovnici (3.2), kdy nahradime ndhodnou veli¢inu B parametry § a nahodnou veli¢inu A ziskanymi
daty obsaZenymi ve vektoru (nebo matici) y, ziskdme vztah

_ p(y|0)p(0)
ply)

p(B|A) = (3.2)

p(fly) (3.3)
Podminénd hustota pravdépodobnosti p(f|y) se nazyva aposteriorni hustota, funkce hustoty pravdépo-
dobnosti, p(y|0) je tzv. vérohodnostni funkce, coz odpovidd nasemu model resp. data generujicimu pro-
cesu a vyraz p(0) je tzv. apriorni hustota. Hustota p(y) je tzv. marginélni vérohodnost popisujici rozdéleni
dat bez ohledu na data. Pravé posledni zmifiovand hustota je obecné obtizné¢ ziskatelnd, nicméné protoze
nezavisi na parametrech modelu, které nas zajimaji, miZeme vztah (3.3) prepsat do podoby

p(0ly) o< p(y|0)p(0), (3.4)

kde vyraz na pravé strané reprezentuje tzv. jddrovou hustotu, kterd jednoznacné popisuje rozdéleni data,
az na fixni, integracni konstantu, kterd by zajistila, Ze vyraz na levé strané rovnice bude platnd funkce
hustoty, tedy integrél pies vSechny realizace # bude roven jedné. V ramci apriorni hustoty, vyjadfujici
nase piredpoklady o rozdéleni parametrd, neZ se podivime na data, je moZné pouzit i tzv. neinforma-
tivni apriorni hustoty, kdy apriorni informaci pfifazujeme malou vdhu vzhledem k informaci obsaZené
v datech. Rovnici (3.4) 1ze chépat jako pravidlo v rdmci kterého upravujeme nasi prvotni predstavu o
zkoumaném jevu v konfrontaci s pozorovanymi daty do podoby aposteriorni hustoty, tedy informaci o
daném jevu, po té, co se podivdme na data.

V ramci klasického ekonometrického pfistupu je vyuZivana pouze vérohodnostni funkce, kdy se ob-
vykle s vyuZzitim numerickych optimaliza¢nich metod snazime najit takové hodnoty parametru, vedouci
k jeji maximalizaci (resp. maximalizaci logaritmu vérohodnosti). Klasickd ekonometrie je velmi detailné
maximdlni vérohodnosti.

V ramci bayesovského pristupu nastava obvykle problém v tom, Ze aposteriorni hustota nema podobu
zndmé hustoty a pro ziskdni informaci o zkoumaném jevu (parametrech) je tak nutné vyuZit metody apo-
steriorni simulace, viz Koop (2003). V rdmci odhadu strukturdlniho dynamického stochastického modelu
vSeobecné rovnovihy budeme vyuZivat obecnou metodu Random-Walk Metropolis-Hastings algoritmu.
V ramci Metropolis-Hastings algoritmu predpokldddme, Ze umime generovat ndhodné vybéry z tzv. kan-
didatské hustoty, q(Q(s_l); ). Toto oznaceni reflektuje skutenost, Ze vybér z kandidatské hustoty, 6%,
zavisi na pfedchozim vybéru z aposteriorniho rozdéleni, #*~1). M-H algoritmus patfi do skupiny Mar-
kov Chain Monte Carlo (MCMC) metod, nebo fada vybéri 6(5) pro s = 1...,.S odpovidé posloupnosti
Markovskych fetézct, které ma ve zjednoduseném vyjadireni pravé tu vlastnost, Ze jeho aktudlni stav
zavisi na stavu v predchozim kroku. Metropolis-Hastings algoritmus tak ma vzdy nasledujici podobu:

e Krok 0: Zvolime po&atecni hodnotu, (%),
e Krok I: Vygenerujeme kandidatsky vybér 8* ze zvolené kandidétské hustoty ¢(6¢5=1): 6).
e Krok 2: Spotitdame akceptaéni pravdépodobnost, a/(65~ 1), 9%).

e Krok 3: Prifadime 0(®) = 0* s pravdépodobnosti a(H(s_l), 0*) a 0) = 9= s pravdépodobnosti
1 — (61, 9*). Tento krok prakticky znamend, Ze vygenerujeme néhodné &islo z uniformniho
rozdéleni na intervalu (0;1) a pokud je akceptacni pravdépodobnost vétsi nez toto nahodné vyge-
nerované ¢islo, tak kandidata akceptujeme.
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e Krok 4: Opakujeme Krok 1, 2 a 3 celkem S krit.
e Krok 5: Spotitame primér S vybéri g(4™1), ..., g(6¢).

Timto postupem ziskdme odhad stfedni hodnoty jakékoliv funkce parametru, g(-),kterd nés zajima, tedy
E[g(0)|y]. Pro omezeni efektu pocate¢ni hodnoty dochézi obvykle k odstranéni velké Césti prvotnich
vybéri fetézce a pro ovéfeni konvergence jsou vyuzivany konvergencni diagnostiky. Obecnéjsi diskuzi
nad obecnou podobou konvergenéni diagnostiky nabizi Koop (2003). V piipadé Random Walk Chain
M-H a je kandidétsky vybér generovan dle vztahu:

0* =61 4 (3.5)

kde z je pfirGstkovd ndhodnd veliCina. Jeji nastaveni je pro dobré fungovani algoritmu klicové, kdy
dobry m fungovanim je kromé konvergence fetézce mysleno i to, Ze primérnad mira akceptace bude
v intervalu 0,2 az 0,5. Jak uvadi Koop (2003), hodnota v tomto intervalu se v praktickych aplikacich
ukdzala jako vyhovujici. Jednd se samoziejmé jen o ramcové pravidlo, kdy jednoznacné poZadujeme
jen to, aby primérnd mira akceptace nebyla blizko nule (pfili§ nizkd) nebo blizko jedné (pfili§ vysoka).
Predpoklad v rovnice (3.5) implikuje, Ze kandidati jsou generovani jako ndhodna prochazka, tj. kandidati
jsou vybirdni v ndhodném sméru ze soucasného bodu. Akceptacni pravdépodobnost Ize zapsat jako

(s=1) p*\ — 1 p(@:@*\y) :|
a(f ,0") = min [p(ﬁ — G|y’ 1. (3.6)

Vybeér hustoty pro z urcuje presnou formu kandidatské hustoty, kdy se obvykle pracuje s podobou:
a(6°:60) = i (0167, 3), 3.7)

tedy s podobou funkce hustoty vicerozmérného normalniho rozdéleni se stfedni hodnotou dané posled-
nim vygenerovanym vybérem a kovarian¢ni matici .. Tuto matici je potieba volit s ohledem na vysled-
nou primérnou miru akceptace. Moznosti je vyjit z maximalizace vérohodnostni funkce nebo jadra apo-
steriorni hustoty a kovarianéni matice odhadu parametrd vychdzejici z této maximalizace s pfipadnym
preskdlovanim takto ziskané kovariancni matice vedouci k poZzadované mife akceptace. Dals{ variantou
je i zvolit simulacni pristup zaloZeny na postupném zlepSovani kovarianéni matice na zaklad¢ nékolika
opakovani béhd M-H algoritmu na zkracenych vzorcich.

Z metod klasické ekonometrie bude v praci kromé klasického normdlniho regresniho modelu, jehoz
parametry budou odhadovany metodou nejmensich ¢tverct, vyuZivan také linearni regresni model pane-
lovych dat s fixnimi vlivy, nebot’ dédle vyuZivand data regiondlnich trhti prace maji charakter panelovych
dat. Modely panelovych dat jsou podrobné rozebirdny v publikaci Baltagi (2013). Pro naSe ucely bude
vyuZzit estimdtor fixnich vlivli. Z ekonometrie casovych fad bude pfi identifikaci dlouhodobych koefici-
entti Okunova vztahu a model rozloZenych zpoZzdéni, definovany napf. v publikaci Enders (2014). Tento
model umoziuje identifikovat dlouhodobé dopady zmén vysvétlujicich proménnych na vysvétlovanou
proménnou, a to v kontextu tzv. dlouhodobého multiplikatoru. Jeho podstata bude nicméné rozvedena v
ramci specifikovanych dynamickych modelt Okunova vztahu a Beveridgeovy kiivky.

3.2 Techniky modelovani efektivity

Soucasné prace vénované problematice modeld stochastickych mezi se zaméfuji na modely vyuzivajici
panelovou strukturu dat. Modely panelovych dat jako takové jsou uZiteCnym ndstrojem v pripadé, kdy
chceme identifikovat vztahy mezi zkoumanymi veli¢inami v pfipadé, kdy madme nedostatek Casovych
pozorovani pro prifezové jednotky a chceme kontrolovat i vliv nepozorované heterogenity mezi témito
prifezy. Ve standardnich modelech stochastickych mezi pracujicimi s panelovymi daty je obvykle v Case
neménnd heterogenita mezi zkoumanymi jednotkami soucdsti ¢lenu neefektivity. Jedna z prvnich praci
pracujici s heterogenitou v ramci ¢lenu neefektivity je prace Aigner et al. (1977). Na zakladé odhadt mo-
delu je mozné z vyslednych rezidui identifikovat piislusné realizace neefektivity. Tyto odhady pak mohou
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byt predmétem dalSiho zkoumani s vyuZitim regrese na potencidlni faktory ovliviiujici tuto neefektivitu.
PfestoZe byl tento pfistup v literatuie hojné uZivan (a je uZivan i doposud), napt. Wang — Schmidt (2002)
ukdzali, Ze tento dvou krokovy postup vede k vychylenym odhadim. I to bylo historicky hlavnim dtvo-
dem rozvoje postupi, vedoucim k simultdnnimu odhadu ¢lenu neefektivity a faktord, které jej ovliviuji.
Hojné citovanym priikopnikem je v tomto ohledu prace Battese — Coelli (1995). Jejich pfistup predpo-
klad4, ze vSechny prifezové jednotky Celi stejnému typu neefektivity (ve smyslu zkoumanych faktori
neefektivity). Greene (2005) navrhl postup, ktery by pfed samotnym odhadem stochastické meze (a fak-
tort neefektivity) odstranil veskerou v ¢ase neménnou heterogenitu mezi jednotkami. Tento zptisob svym
zplisobem korigoval postup z Battese — Coelli (1995) vedouci obvykle k nadhodnoceném modelovym
Clentim neefektivity. Konzistentni metodologii k simultdnnimu odhadu individualniho vlivu a ¢lenu nee-
fektivity nabizeji Wang — Ho (2010). Tento pfistup bude vyuZivin i v této prici a je podrobné popsidn v
¢asti 3.2.3.Detailni piehled historie a rozvoje v oblasti modell stochastickych mezi nabizi Amsler et al.
(2009).

V ramci ddle uvedenych specifikaci a postupech budeme uvazovat Cobb-Douglasovu parovaci funkci
vychazejici z rovnice (2.4) prizpsobenou panelovém charakteru dale pouZivanych dat, tedy

Mt = pa UV, (3.8)

kde M;; je pocet vytvorenych svazkid v regionu ¢ v Case ¢, U;; je pocCet nezaméstnanych v regionu ¢ v
Zase t a Vj, predstavuje pocet volnych pracovnich mist v regionu i v Gase ¢. Clen p;; odpovida efektivité
parovaciho procesu v regionu ¢ v Case t, 1 a €2 jsou parametry vyjadiujici podil nezaméstnanych resp.
volnych pracovnich mist na dspéSné vytvofenych pracovnich parech, resp. z log-linearni specifikace
uvedené ddle se jednd o parametry elasticity vytvorenych svazkii vzhledem k poctu nezaméstnanych resp.
volnych pracovnich mist. Pfedpokladame tedy, Ze efektivita parovactho procesu se miliZe v Case i napiic
regiony liSit, nicméné parametry elasticit uvazujeme jako konstantni v ¢ase i prostoru. Heterogenita v
efektivité tak bude zahrnovat i rozdily ve struktufe nezaméstnanych a volnych pracovnich mistech naptic

regiony.

3.2.1 Model panelovych dat s fixnimi vlivy

Regresni model panelovych dat s fixnimi vlivy patfi do skupiny modelt individudlnich vlivd. Tento
typ modelu vyuZivd napf. Ilmakunnas — Pesola (2003) nebo Destefanis — Fonseca (2007). PrisluSny
ekonometricky model, vychdzejici z rovnice (3.8), mize byt specifikovdn v podobé

log Myt = o + &1 log Uy + E21log Vi + X B + €t (3.9

kde? = 1,..., N oznacuje ptislusny region at = 1,...,7T je odpovidajici obdobi. Fixni individudln{
vlivy jednotlivych regionii jsou zachyceny v parametru oy;. Clen Xj; je fdkovy vektor regiondlnich a
dalsich charakteristik ovliviiujicich ¢i charakterizujicich trh prace daného region. Tyto proménné mu-
Zeme chdpat jako faktory ovliviiujici efektivitu parovaciho procesu jednotlivych regiond. Vyraz €;; je
stochasticky ¢len, tedy ndhodnd slozka modelu, o které v idedlnim pifipadé mizeme predpokladat nor-
malitu, vzdjemnou nekorelovanost v Case i prostoru a konstantni rozptyl. Model mize byt odhadnut
metodou nejmensich ¢tvercd pripadné estimatorem fixnich vlivi. Pro zohlednéni mozZnosti nediagonaln{
kovarian¢ni matice ndhodnych sloZek 1ze rovnéz pouZit robustni standardni chyby. Odhadnuta efektivita
v tomto modelovém konceptu pak je definovana jako

pit = exp (a; + Xifs), (3.10)

kdy parametr o; a vektor parametrd S jsou nahrazeny svymi odhady. Model z rovnice (3.9) miize byt
doplnén i o vliv ¢asového trendu nebo ¢asovych vlivi. S ohledem na rozdily ve Skdle takto pojaté cha-
rakteristiky efektivity Ize normovat efektivitu pomérem k maximdalni odhadnuté hodnoté, kdy maximaln{
hodnota napfi¢ ¢asem a regiony bude nabyvat hodnotu 1 (inverze této hodnoty miZe byt chapana jako
charakteristika neefektivity). Jak vSak upozorfuji Ilmakunnas — Pesola (2003), takto pojatd efektivita
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neni pravou efektivitou ve smyslu efektivity v rdmci teorie produkce, nebot’ nenabyva hodnot mensich
neZ jedna, nicméné i tak miZe poskytnout cenné informace pokud jde o vzdjemné srovnani miry efek-
tivity a hlavné faktory, které by ji mohly ovliviiovat. Tento, mnohem obvyklejsi typ efektivity tak bude
vysvétlen v ¢astech 3.2.2 a 3.2.3.

3.2.2 Model stochastickych mezi Battese a Coelliho

Model stochastickych mezi je zaloZen na predpokladu, Ze parovaci funkce definovand obecné rovnici
(2.1), tedy M = f(U,V), predstavuje pomyslnou mez ¢i hranici ,,parovacich moznosti“ (v kontextu
teorie produkce by se jednalo o hranici vyrobnich moznosti). Jedna se tedy o horni mez moZzného poctu
vytvofenych svazku pfi dané trovni technologie parovani (definovand funkci f(-)) a danou velikosti
vstupt, které predstavuji poCet nezaméstnanych, U, a poCet volnych pracovnich mist, V. Tzv. technicka
efektivita parovéni, kterou miZeme v souladu s obvyklym znacenim oznacit jako T'E(M,U, V'), tedy
funkci poctu vytvorenych svazki, poctu nezaméstnanych a volnych pracovnich mist, je definovana jako
podil skutecné vytvorenych svazki k maximélné dosaZitelnym. Tato technickd efektivita md tedy tu
vlastnost, Ze je vZdy mensi nebo rovna jedné, TE < 1, pfi¢emZ pro T'E = 1 nastdva situace, kdy se
pocCet vytvorenych parti, M nachdzi na své maximalné dosazitelné hranici (tzv. matching frontier). Plati
tedy, Ze
M

Stochastickd mez vznika zahrnutim stochastického Clenu, ¢, ktery reflektuje napf. chyby méfeni, diky
¢emuz miizeme pozorovat odhadované hodnoty vzniklych svazkid nad hranici danym technologickym
omezenim parovaci funkce. V rdmci modelu panelovych dat tak model stochastickych mezi v pripadé
Cobb-Douglasovy produkéni funkce ma podobu

Mit = pisUSVE G, (3.12)

kde u;; bude reprezentovat Clen technické efektivity, a to s vlastnostmi omezeni na hodnoty mezi nulou
a jedniCkou (pravé toto omezeni povede k moZnosti odliSeni ¢lenu technické efektivity a ryze ndhodné
slozky). Ekonometricka specifikace modelu dle Battese — Coelli (1995) v log-linedrni podob¢ je ddna
jako

log My = o+ &1 log Uy + &21og Vip + wir — vis, (3.13)

kde wj; jsou nezavislé, normalné rozdélené ndhodné velic¢iny z N (0, 03)) a plati tedy, Ze wy = log (1 z
piedchozi specifikace. Clen v je také normalné rozdélend ndhodna veli¢ina, nicméné nikoliv s nulovou
sttedni hodnotou. Jednd se o norméln& rozd€lenou nghodnou veli¢inu N (X;;3,02) zleva omezenou
nulou. Vektor X;; miiZze obsahovat i droviiovou konstantu. Alternativné lze zapsat tuto ndhodnou slozku
jako vy = Xy + 0, kde 0;; ~ N(O, a%) omezend zleva hodnotou —X;; 3. Odlisnosti od modelu
fixnich vlivi z ¢asti 3.2.1 v tomto modelu neni pfitomen fixni ¢i ndhodny vliv regionu. Rozdilnost napfic
regiony je tak ddna rozdilnosti v ¢lenu neefektivity. To ,Ze nyni hovofime o neefektivité je v disledku
zaporného znaménka u ¢lenu v;;. V rovnici (3.12) predstavoval ¢len p;; technickou efektivitu omezenou
na interval nula az jedna, kdy po jeho logaritmovéni je tento ¢len definovan na intervalu —oo az 0, coz
presné odpovida ¢lenti —v;, kdy je v;; omezeno na interval nula az nekonecno. I v tomto modelu zavis{
neefektivita na dalSich exogennich faktorech, které mohou byt spolecné (napr. Casovy trend, jak dale
uvidime) nebo region specifické (struktura nezaméstnanych nebo volnych pracovnich mist).

V disledku pfitomnosti dvou ndhodnych sloZek (s odliSnou specifikaci) nelze tento model odhadovat
napf. metodou nejmensich ¢tvercl. V tomto piipad€ je potfeba vyuZit metodu maximalni vérohodnosti.
Za predpokladu nezdvislych pozorovani a normality ndhodnych sloZek definovanych dfive je logaritmus
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vérohodnosti definovan jako

logL = —

| =

(in) [log 27 + log (02 + o7) ]

=1

l\D\H

2 2
g
i=1 t:l Ltou

T;
> [log@ (X”f> —log ® <5t>] : (3.14)
o2 o

=1 t=1

Tz
[ log My, — a — &1 log Uy, — & log Vi + Xitﬂ)zl

kde T; je poCet pozorovani v regionu i (ktery se obecné muze lisit), N je pocet regiont, ®(-) je distribuéni
funkce standardizovaného normalniho rozdéleni a nové definované Cleny d;; a o* 1ze zapsat jako

5 — Xitfo2 — (log My — a — &Uir — &Vir) 07 _ Xitfo2 — (wit — vit) o (3.15)
! (02 +02) 0" (0 +oR)or |
. _ 000y

ot = ol (3.16)

Jak dale upozoriiuje Ilmakunnas — Pesola (2003), béZnou reparametrizaci je definice

o2 =02+ o2, (3.17)
2
=2 (3.18)
o
Misto pivodnich rozptyld ndhodné slozky, 02, a ¢lenu neefektivity, o2, jsou odhadovany tyto nové defi-

nované parametry, které vyjadiuji celkovou Varlablhtu stochastickych Clenil (souhrnné ndhodné slozky)
v modelu a podil variability ¢lenu neefektivity na takto definované celkové variabilité stochastickych slo-
7ek. Po této reparametrizaci' plati, 7e 6;; = (1 — ) X8 — y(wit — Vit), coz odpovida vazenému rozdilu
¢asti Clenu neefektivity determinované pozorovanymi exogennimi faktory a ¢asti odpovidajici ndhodné
sloZce modelu (reprezentujici chyby méteni). Védha je v tomto pfipadé dand podilem variability ¢lenu
neefektivity na celkové stochastické variabilité modelu. Nov& definovany rozptyl (6*)* = (1 — ~)o2.
Technicka neefektivita je dana vyrazem exp —v;;. Problém je vsak ten, Ze ¢len —v;; neni pozorova-

telny a je ho tak nutné vyjadfit obvykle v podobé podminéné stiedni hodnoty:

5+ (0")? Q(i_”ﬂ
s, -
TEj = E (exp(—vit)|wit — vit) = exp ( ¢ 5 ) (3.19)

kdy neznamé parametry jsou nahrazeny odpovidajicimi odhady. Podminéna stiedni hodnota je tedy pod-
minéna odhadnutou souhrnnou ndhodnou sloZkou (reziduem) modelu, které je reprezentovdno clenem
w; — Vi, Bxistence moznych rostoucich vynost z rozsahu miiZe sama o sob¢ vést k rdstu neefektivity.
Z tohoto divodu Ilmakunnas — Pesola (2003) vyuZivaji Cobb-Douglasovu parovaci funkci s konstant-
nimi vynosy z rozsahu, ktery odpovida specifikaci danou rovnici (2.3) z kapitoly 2.1.1. Ekonometricka
specifikace modelu stochastickych mezi tohoto typu je déna jako

log My = ao+ Elog Uy + (1 — &) log Vi + 7t + wip — vig, (3.20)

kde t predstavuje Casovy trend a exp 7 Ize chapat jako rist technologie parovaciho procesu v ¢ase. Vztah
pro odhad samotné technické efektivity zlistavd nezménén a odpovida rovnici (3.19). Zménu (narust)
celkové produktivity faktorti mezi dvéma obdobimi v rdmci parovaci funkce lze diky tomu rozloZit na
relativni zménu zptisobenou relativni zménou technické efektivity a ristem technologie jako takové. V
rdmci panelovych regiondlnich dat Ize rovnéZ tyto charakteristiky agregovat na zdkladé odpovidajicich
geometrickych primért. Blizs{ specifikaci a diskuzi nabizi Ilmakunnas — Pesola (2003).

"Metoda maximaln{ vérohodnosti je tzv. invariantni vi&i reparametrizaci, tedy ziskané maximum funkce ptvodnich para-
metra odpovida této funkci vyhodnocené v maximu ptivodnich parametri.
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3.2.3 Model stochastickych mezi s individualnim vlivem

MoZnost zachyceni individudln{ heterogenity v ramci panelovych modelt stochastickych mezi popisuji
ve svém piispévku Wang — Ho (2010). Oproti tradi¢nimu piistupu k modeltim stochastickych mezi se tak
nabizi moZnost explicitné rozliSovat mezi touto individudlni heterogenitou a clenem neefektivity, kterd
v piistupu prezentovaném v Casti 3.2.2 implementovana nebyla. Tento pfistup (v kontextu zavedeného
znaleni predchozich ¢sti této kapitoly) lze popsat nasledujicim zptisobem?.

Predpokldddme model stochastickych mezi v ndsledujici podobé

log My = o + &1 log U + §21og Vi + €3, (3.21)

€it = Wit — Vit, (3.22)

wig ~ N (0,02) (3.23)

vit = hyv!, (3.24)

hie = f(XuB), (3.25)

Vi~ NT (e, 02) (3.26)
prot=1,...,Nat=1,...,T.Vramci tohoto znaCeni predstavuje M;; pocet vytvorenych svazka, U;;

je pocet nezaméstnanych, V;; pocet volnych pracovnich mist, parametry &ja & reprezentuji parametry
elasticity piislusné parovaci funkce (kdy i v tomto piipadé lze predpoklddat konstantni vynosy z rozsahu
pii definici & = £ a & = (1 — £)). Clen o je fixni individudlni vliv jednotlivych regiont, w;; ndhodné
sloZka s nulovou stfedni hodnotou pochézejici z normélniho rozdéleni,v;; je stochastickd veli¢ina vyja-
dfujici neefektivitu a h;; je kladnd funkce vektoru determinant neefektivity X;; a pfislusnych parametr
vlivu na neefektivitu, 5. Podminka kladnosti miZe byt reprezentovdna riznym typem nelinearit, napf v
podobé exponencidlni funkce nebo kvadratické funkce. V tomto piipadé vektor X;; neobsahuje trov-
fiovou konstantu, kviili problému jeji neidentifikovatelnosti. Oznaeni N vyjadfuje fakt, Ze se jedna
o normalné rozdélenou ndhodnou veli¢inu omezenou jen na kladnou mnoZinu oboru hodnot. Vysledna
realizace ndhodné veliCiny v}, tak vede ke kladnym hodnotdm. V piipadé€, kdy je nastavena stiedni hod-
nota i+ na hodnotu nula jedna se o tzv. half-normal rozdéleni. Ndhodn4 veli¢ina v/ je nezdvisld na w;
v kazdém Case. V kazdém Case predpokldddme rovnéz nezdvislost v a w;; jak na vektoru determinant
neefektivity, X;;, tak i na log U a log V.

Prifezova podoba modelu tohoto typu je obsahem piispévku Wang — Schmidt (2002). Wang — Ho
(2010) ukazali dvé metody, jak v rdmci odhadu panelového modelu stochastickych mezi nejprve odstranit
fixni vliv (ktery pak ve vysledku miZze byt zpétné dopocitan) a ndsledné odhadnout zbylé parametry
modelu. Prvni z metod je metoda prvnich diferenci, druhou pak metoda centrovani. Obé metody vedou k
ekvivalentni reprezentaci vérohodnostni funkce a jedna se o standardni metody odstranéni fixniho vlivu
1 v jinych aplikacich prace s modely panelovych dat. V této prici vyuZijeme metodu prvnich diferenci,
podobné jako tomu bylo v praci Némec (2015).

Pro potfeby prehledného znaceni bude pro veli¢inu w;; definovdna prvni diference Aw;; = wi —
wi—1 a vektor tvoreny témito diferencemi pro dané ¢ a ¢t = 2,...,T oznacime stfiSkou, tedy Aw; =
(Awja, Aw;s, ... Aw;r) je odpovidajici sloupcovy vektory. Za piedpokladu, Ze funkce h;; neni v Case
konstantni (tedy vektor Xj;; obsahuje pfinejmen$im jednu proménnou ménici se v Case), bude model
stochastickych mezi v prvnich diferencich definovan jako

Alog M, = & Alog U, + &Alog V, + A, (3.27)
AG = AB; — A, (3.28)

AB; ~ MN (0,%), (3.29)
AD; = Ahf, (3.30)
vi~ Nt (uy*,ag*) , (3.31)

2Obecny zdpis modelu je popsin v prace Wang — Ho (2010).
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prot = 1,..., N. M N oznacuje vicerozmérné normalni rozdéleni s kovariancni matici . Zaveden{
prvnich diferenci povede ke korelaci Aw;; v rdmci i-tého panelu. Vysledna kovarianéni matice vice-
rozmérného normalniho rozd€leni sloupcového vektoru Ad; = (Awio, Aw;s, . - ., Aw;r)’ je definovdna
jako
- o ) -
203 —051 0 , 0
—ol, 205 -0l ... 0
N = 0 : (3.32)
: .. . . =02
2 2
| O 0 cee —oy 204 |

Wang — Ho (2010) uvadi pro tcely odhadu metodou maximalni vérohodnosti odvozené vyrazy pro lo-
garitmus margindlni vérohodnosti (tedy logaritmus pro vektor pozorovani piislusejici i-tému regionu).
Logaritmus vérohodonosti celého modelu je pak dan souctem logaritmt margindlnich vérohodnosti de-
finovanych jako

1 1 1
log L = —5 (T = 1)log (2m) — 7 log (T) — 5 (T~ 1) log (o2)

Loeiina (1 i
—§A?i2 Aei+2<02—02 +log |0 ® [ —

* v* U*

~log [al,*@ <“”* >] , (3.33)
Oy

b AESAR

pficemz je definovdno

o = —L—————, (3.34)
Ah;E—lAhl—FT
O«
1
o2 = — —1 (3.35)
ARWS1Ah; + —
O-V*
A& = Alog M, — & Alog U, — &Alog V,, (3.36)

kdy ®(-) je kumulativni distribu¢ni funkce standardizovaného normalniho rozdéleni. Parametry modelu

jsou odhadovany numerickou maximalizaci logaritmu vérohodnostni funkce modelu (resp. minimalizac{

minus logaritmu vérohodnostni funkce s ohledem na pouZiti technik pro minimalizaci funkce).
Odhadnuty ¢len neefektivity je moZné ziskat na zdkladé podminéné stfedni hodnoty v podobé

H
~ O
E (vit|A€) = hi | pe + ———~1 , (3.37)
¢(M>
Ox
kde ¢(-) je funkce hustoty standardizovaného normdlniho rozdéleni, kdy vSechny parametry jsou vyhod-

noceny na zdkladé odhadu metodou maximdlni vérohodnosti. Celkova efektivita je nasledné vyjadiena
jako E(exp —viy|A€).

3.3 Dynamické stochastické modely vSeobecné rovnovahy

Dynamické stochastické modely tedy predstavuji v soucasné dobé hojné rozsifeny nastroj makroeko-
nomického modelovani, zejména pak modelovani dopadi monetarni politiky. Jednd se o strukturdln{
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makroekonomické modely, tedy modely, jejichZ parametry maji vécnou, strukturdlni interpretaci, vycha-
zejici z modelt redlného hospodatského cyklu. Modely redlného hospodaiského cyklu jsou zaloZzeny na
neoklasickych ristovych modelech pricemz jsou odvozovany z mikroekonomickych zaklada. Jejich vyu-
Ziti spociva zejména v analyze dopadi redlnych ekonomickych $oki, jako jsou napf. Soky technologické
dynamiku ekonomiky v pribéhu hospodarského cyklu. Z hlediska vyuZitelnost pro potfeby monetarn{
politiky vSak maji tu ,,nevyhodu®, Ze predpokladaji plnou flexibilitu cen, diky které je vSak monetarn{
politika zcela netdcinna ve snaze ovlivilovat redlné veli€iny.

Dynamické stochastické modely v§eobecné rovnovahy jsou modelim redalného hospodarského cyklu
velmi podobné, nicméné pro tcely hospodatské politiky jsou ve vétsing€ pripadii doplnény o nomindlni
a redlné cenové a mzdové rigidity, rigidity na trhu prace, rizné typy heterogenity v agentech, fiskaln{
sektor, zahrani¢ni sektor apod. Jejich robustnost vici tzv. Lucasové kritice je zaloZena na mikroekono-
mickych zakladech téchto modeld, vychazejici z optimalniho popisu a nasledného feseni chovani jednot-
livych subjektil ve vzdjemné interakci. PfestoZze DSGE modely zacaly vzbuzovat zdjem u tviircd hospo-
darské politiky od druhé poloviny 90. let (cozZ bylo spojeno i s rozvojem vypocetni techniky), z hlediska
historického byly v podobé spiSe akademickych modeld rozvijeny mnohem dfive. Pfikladem miize byt
zdjem o finan¢ni frikce po finan¢ni krizi roku 2008, kdy DSGE modely pracujici s timto konceptem byly
vyvinuty vice neZ 10 let pred tim. Kvalitnim dvodem do svéta DSGE modelovani a pochopeni principt
vystavby modeltli tohoto typu je prace Junior (2016). Logika vystavby a fungovani DSGE modell bude
nicméné vysvétlena v ramci kapitoly 7.1 vénované DSGE modelu s trhem prace.

Na tomto zminime obecnou matematickou strukturu téchto modelli, vychazejici svym zdpisem z
Mancini-Griffoli (2013), a vybrané néastroje a techniky vyuZivané k jejich analyze. DSGE model ve
svém obecném zdpisu lze zapsat jako souhrn podminek prvniho fddu a podminek rovnovahy:

Ei[f (Y15 Yt Ye—1,u)] = 0,
E(ut) = 0,
E(utug) = Eu,

kde y predstavuje vektor endogennich proménnych, tedy proménnych jejichzZ dynamika je dana mode-
lem, a vektor u reprezentuje exogenni stochastické Soky, které nejsou determinoviny modelem, ale jsou
to pravé tyto Soky, které vnaseji do modelu potfebnou dynamiku. ReSenim modelu je myslena mnoZina
rovnic, kdy proménné v ase ¢ jsou funkci minulého stavu systému a Sokd v Case ¢, tedy y; = g(ye—1, ut).
Soustava rovnic md obvykle nelinedrni podobu, coZ obvykle neznamend problém, pokud vyuzivame ka-
librovany model a zkoumame napi. dopady zmén v parametrtii na nové rovnovazné trovné endogennich
veli€in. Pro dcely identifikace modelu, ¢imZ mame na mysli zejména odhad parametrii modelu a nepo-
zorovanych stavd (endogennich veli¢in) na zakladé pozorovanych dat, je vSak potieba pievést model do
log-linearizované podoby.

Log-linearizace modelu je provadéna v okoli ustdleného stavu f(7,7,7,0) = 0 (kdy ¥ = ¢(¥,0)), a
je zaloZena na Taylorové rozvoji prvniho fddu. Model je v log-linearizované podobé vyjadfen v podobé
odchylek endogennich proménnych od svych ustdlenych stavii. V nékterych piipadech jsou vyuZivany
i aproximace vysSich fadd, coZ vede k tomu, Ze v feSeni modelu ztistavaji i vy$§i momenty exogennich
ok, které maji obvykle nenulovou ofekavanou hodnotu. Témito momenty se mysli rozptyly a kiiZové
korelace v ptipadé aproximace 2. fadu.

Log-linearizovany model je nasledné mozno zapsat v podobé tzv. stavového popisu systému, coz
jsou diferencni rovnice prvniho fadu:

yf = My(0) + My; + N(0)z¢ + 1,
9y(0)Yi—1 + gu()us,
E(nmt) V(9),

E(ugut) = Q(0),

kde vyraz y predstavuje odchylky endogennich proménnych od ustilenych stavi, y; jsou pozorované
proménné, matice M predstavuje matici v rovnici pozorovani vyjadrujici propojeni pozorovanych a mo-
delovych proménnych (v linedrnim vyjadfeni), ¢len N (0)z; reprezentuje mozny trend v datech jako
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funkci parametri modelu, 6, 7; jsou chyby v rovnici pozorovani (chyby méfeni), u; jsou chyby v tzv.
stavové rovnici, g, () predstavuje matici pfechodu jako obecné nelinedrni funkci parametrii modelu,
gu(0) pfedstavuje matici pfimého dopadu okt na stavové (endogenni) proménné modelu (jako funkce
parametrt), a g,,(6), V(0) a Q(theta) jsou funkce respektive kovarianéni matice Sokt v rovnici méfeni
a prechodu.

Pro znamé hodnoty parametri ¢ l1ze odhadnout trajektorie nepozorovanych stavii Kalmanovym fil-
trem. Pro podrobné&;jsi diskuzi Kalmanova filtru (ktery md i své nelinedrni podoby a modifikace) je velmi
dobrym zdroje Hamilton (1994). Pfi znamych parametrech a odhadnutych (filtrovanych resp. vyhlaze-
nych) je vystupem Kalmanova filtru i logaritmus vérohodnostni funkce. Identifikace modelu tak predsta-
vuje iteracni postup odhadd stavi pfi danych parametrech a ndsledné odhadd parametrd, at’ uZ metodou
maximalni vérohodnosti, nebo bayesovskymi metodami, konkrétné Random Walk Metropolis-Hastings
algoritmem. K tomu se jesté pfidava mezikrok nutnosti fesit raciondlni o¢ekdvani v modelu, coZ znamena
vyjadfit o¢ekavané hodnoty endogennich proménnych jako funkce parametr a proménnych znamych v
aktudlnim Case ¢ (tedy i zpoZdénych proménnych). Existuje nékolik metod feSeni, kdy metodou imple-
mentovanou v prostiedi DYNARE Adjemian et al. (2011) je metoda Blancharda-Kahna (to zahrnuje i
ovéreni podminek feSitelnosti, tedy kombinace parametrii které vedou k jednozna¢nému fesenf raciondl-
nich o¢ekavani).
optimdlniho feSeni, nebot’ parametry vyhovujici podminkdm feSitelnosti modelu a raciondlnich oce-
kavani vedou k vyrazné nelinearni podobé vérohodnostni funkce s fadou zlomu ve funkci vérohod-
nosti. Z tohoto divodu je preferovan bayesovsky pfistup k identifikaci parametri modelu vyuZiva-
jici Random-Walk Metropolis-Hastings algoritmus. Volba vhodnych apriornich hustot totiZ umoZiiuje
»problematické* asti vérohodnostni funkce eliminovat i vyhladit. RAmcové pak identifikace parametrt
DSGE modelu predstavuje vypocetné€ naro¢ny opakujici se postup:

1. nalezeni ustdlenych stavti pro dané parametry (po¢atecni nastaveni nebo vzorky ziskané v pribéhu
béhu aposteriorni simulace) a log-linearizace modelu (tento krok probéhne v pfipadée, Ze model je
nelinedrni),

2. feSeni raciondlnich ofekdvani, tedy vyjddfeni ocekavanych hodnot endogennich proménnych jako
linedrn{ funkci parametri, ustdlenych stavi a aktudlnich a minulych hodnot endogennich promén-
nych,

3. odhad trajektorie nepozorovanych veli¢in Kalmanovym filtrem,

4. aplikace jednoho béhu Metropolis-Hastings algoritmu pro posteriorni hustotu vyjadienou jako sou-
Cin apriorni hustoty a (logaritmu) vérohodnosti pro odhadnuté nepozorované stavy,

5. ziskani nového vzorku parametrd a opakovani celého cyklu.

Na zdkladé identifikovaného modelu je ndsledné mozné provést analyzu kvality modelu zaméfenou
na diagnostiku konvergence M-H algoritmu a na vyhodnoceni souladu modelu s daty (napf. s vyuZitim
srovnani skute¢nych momentt, autokorelacnich koeficientl a kfiZovych korelaci v datech s t€mi, které
by byl schopen na zdkladé identifikovanych parametrd simulovat na$ model. Jednim z nastrojt, ktery
vyuZivame pro naplnéni cild predkladané prace je konstrukce a analyza funkce impulznich odezev. Jedna
se o nastroj, kterym lze vyjadrit dynamické vlastnosti zkoumaného modelu (obecné nejen DSGE modelu,
ale jakéhokoliv dynamického modelu casovych fad). Funkce ipmulznich odezev popisuje jednordzové

dopady zvoleného exogenniho Soku na trajektorie vyvoje endogennich veli¢in modelu.

3.4 Strukturalni zlomy a jejich identifikace

Strukturdlni zlomy v ekonometrickych modelech jsou obvykle chapany jako zmény ve struktufe data
generujiciho procesu. Jejich opomenuti tak miZe vést k zavadéjicim vysledkim z hlediska odhadnutych
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v,

parametrt a na nich zalozené dalsi analyze. V nasem piipad€ se zaméfime na metody identifikace struk-
turdlnich zlomd v linedrnich regresnich modelech, protoZe pravé v téchto modelech budou tyto metody
aplikovany. Zméfime se nejprve na Quandtiv test vérohodnostniho poméru (QLR test, tedy Quandttiv
likelihood ratio test), zaloZeny na praci Quandt (1960), umoZnujici identifikaci jednoho strukturdlniho
zlomu v nezndmém case. Tento test predstavuje zobecnéni standardniho Chowova testu strukturdlniho
zlomu ve znamém Case, publikovany piispévku Chow (1960). Druhym typem testd budou testy endo-
gennich zlomt Bai a Perrona, vychézejici z praci Bai (1993), Bai — Perron (1998) a Bai (1999), které v
ramci linedrniho modelu dokdzi testovat pfitomnost pfedem neznamého poctu strukturdlnich zlomu.

Nez vsak prejdeme k vySe zminovanym testlim, stoji za pozornost zminit zcela obecnou metodu pro
zachyceni moZnych strukturdlnich zmén v data generujicim procesu, kterym je pristup vyuZzivajici rekur-
zivni odhady. Tento pfistup, obecné uplatnitelny pro jakykoliv typ modelu, je zaloZen na opakovanych
odhadech modelu pro systematicky se ménici mnoZinu pozorovanych dat. Touto systematicky se ménici
mnoZinou je obvykle mySleno to, Ze zatneme s odhadem na nejmens$im moZném vzorku dostupnych
dat, provedeme odhad, a nasledné rozsifime data o dalsi dostupné pozorovéani (obvykle jedno) a odhad
zopakujeme. Takto postupujeme aZ do posledniho dostupného pozorovani. Tento postup zaloZeny na
rozsifujicim se okénku, je mozné modifikovat i do podoby vyuZiti posouvajictho se odhadového okénka,
kdy po prvnim pocatecnim odhadu na dané velikosti vzorku, odhadneme model na stejné dlouhém da-
tovém vzorku, nicméné zacinajicim na pozorovani o jedno obdobi novéjSim oproti pfedchozimu odhadu
(variantou je i posun o vice neZ jeden krok). Z grafického zobrazeni vyvoje odhadu parametri pro kazdou
z rekurzi pak miZeme usuzovat o moznych strukturdlnich zménach v modelovych parametrech, zv1asteé
pak pii zohlednéni smérodatnych odchylek resp. intervald spolehlivosti parametrd spojenych s témito
odhady.

3.4.1 Chowuv test strukturalniho zlomu a QLR test

Pokud predpokldddme v linedrnim regresnim modelu jeden strukturdlni zlom, a to ve zndmém Case, lze
testovat jeho pfitomnost s vyuZitim Chowova testu strukturdlniho zlomu, Chow (1960). Predpokldddme,
Ze mame celkem n = n; + ng pozorovani, kdy n; je pocet pozorovani pred zlomem a ny po tomto
zlomu. Neomezeny (co do poctu parametrti) linedrni regresni model v maticovém vyjadieni 1ze zapsat v

podobé
)y (X1 0 B1 €1
()= (0 ) () () @

kde y1 a yo jsou postupné vysvétlované proménné pred zlomem resp. po zlomu, X; a X5 predstavuji ma-
tice vysvétlujicich proménnych, a 51 a B2 jsou vektory k parametrti v jednotlivych obdobich. Pokud jsou
splnény klasické predpoklady spojované s normalnim linedrnim regresnim modelem (zejména homoske-
dasticita a nekorelovanost ndhodnych sloZek), odpovida test strukturdlniho zlomu standardnimu F'-testu
linearnich omezeni s k restrikce pro nulovou hypotézu o neexistenci strukturalniho zlomu Hy : 51 = (o
ve prospéch alternativy, Ze se alespon jeden parametr mezi obéma obdobimi lisi. Testova statistika ma
podobu

(So — S1 — S2)/k
(S1+S2)/(n1 +ng — 2]{:)’

kde Sy je soucet Ctverct reziduf pfi platnosti nulové hypotézy (regrese na plném vzorku) a S; + S je
soucet ¢tverct rezidui z regresi na samostatnych vzorcich. To odpovida souctu ¢tvercd rezidui z neome-
zené regrese dané rovnici (3.38). Testov4 statistika m4 za platnosti nulové hypotézy F'-rozdéleni s pocty
stupnidi volnosti k£ a ny + ng — 2k.

Tento test rozvinul Quandt (1960) do podoby testu jednoho strukturdlniho zlomu v nezndmém case.
V tomto piipad€ se jedna o testovou proceduru zaloZenou na provedeni celé série Chowovych testi struk-
turdlniho zlomu pro kazdy mozny zlom, pfi¢emz se vynechdva prvnich cca 10% pozorovani na zacétku
ana konci vzorku (na samém pocatku ak onci pozorovani neni mozné Chowuv test strukturalniho zlomu
provést v disledku nedostate¢ného poctu stupnd volnosti jedné z testovych regresi). Na zakladé ziska-
nych testovych statistik Chowova testu se ziskdvad hodnota, kde je testova statistika maximalni a pro

F =

(3.39)
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toto obdobi se vezme piislusnd F'-statistika, kdy nulova hypotéza odpovida hypotéze, Ze v modelu neni
piitomen strukturdlni zlom v Zddném Case, oproti alternativé, Ze strukturdlni zlom nastal v obdobi defino-
vaném maximalni F'-statistikou Chowova testu. Quandt (1960) ve své praci ukdzal, Ze tato statistika ma
asymptoticky x?(2) rozdéleni, nebot’ se jedn4 o robustni variantu Waldova testu (spadajictho do skupiny
testll zaloZenych na vérohodnostnim poméru).

3.4.2 Test endogennich zlomu

Testy endogennich zlomt popsané a rozvinuté v praci Bai (1993), Bai — Perron (1998) a Bai (1999), jsou
testy vice strukturalnich zlomi v neznamém case uplatnitelné pro linearni modely. UmozZiiuji testovat
zlomy v parametrech i rozptylech ndhodnych slozZek, a to i s vyuZitim robustnich odhadi kovarianénich
matic odhadii parametrd modelu (ty budou vyuZity i v této praci). Statistiky, které budeme v dalsi ¢asti
prace vyuzivat, vychazeji nejprve z identifikace v§ech moznych variant zloma (kdy pro kazdou variantu
jsou urCeny zlomy v bod€ s nejniZ§im souctem ctverct rezidui, SSR). S ohledem na to, Ze dodani zlomi
meéni i poet odhadovanych parametr, jsou pro tyto rdzné kombinace spocitany i odpovidajici infor-
macni kritéria typu bayesova informacniho kritéria (BIC') a LW Z kritéria (informac¢ni kritérium autord
Liu, Wu a Zidek). Dals$imi statistikami jsou tzv. supF (I + 1|I) statistiky, zaloZené na testovani [ + 1
zlomu oproti [ strukturdlnim zlomtim, kdy se statisticky vyhodnocuje vyznamnost dodate¢ného sniZeni
souctu Ctverct rezidui v disledku predpokladu dodate¢ného strukturdlniho zlomu. V tomto piipadé je
vSak dle Bai — Perron (1998) obtiZné ziskat exaktni rozdéleni odpovidajici statistiky za platnosti nulové
hypotézy, proto s vyuZzitim simula¢nich metod tabelovali asymptotické kritické hodnoty odpovidajiciho
empirického rozdéleni. Posledni vyuzitou metodou testovani pritomnosti neznamého poctu endogennich
strukturalnich zlomi je sekvencni metoda odhadu nezndmého poctu zlomi zaloZena na postupném na-
vySovani poctu zlomu a testovani vyznamnosti dodate¢ného zlomu na riznych (standardnich) hladinach
vyznamnosti.

3.5 Vybrané nastroje zpracovani dat

V této ¢4sti se jen struéné zminime o dvou hlavnich néstrojich pfi praci s Casovymi fadami. Jednd se o
nastroj sezénniho oCisténi X-13-ARIMA a déle pak o velmi rozsifeny piistup k extrakci trendd z Casové
rady zaloZeny na Hodrick-Prescottové filtru. Oba tyto ndstroje budou vyuZity pfi zpracovani dat, které
budou predstaveny v kapitole 4.

3.5.1 X-13-ARIMA

PfestoZe pro sezénni o€isténi 1ze vyuZit jednoduché techniky, jako je regrese s vyuZitim sezénnich umé-
Iych proménnych v ramci linedrnich regresnich modeld, nebo adaptivni techniky dekompozice jedno-
rozmérnych Casovych fad zalozenych na klouzavych primérech dostatecné délky (zahrnujici vSechny
sezoény), existuji k tomuto dcelu mnohem sofistikovanéjsi nastroje. Metoda X-13-ARIMA, presnéji X-
13-ARIMA-SEATS, je bézn¢ vyuZivanou technikou pro sezénni oCisténi jednorozmérnych ¢asovych rad.
Jeji vyhodou je bezesporu relativni jednoduchost pouZiti, kdy 1ze dosdhnout sezénniho o€isténi i pfi ob-
vyklém nastaveni této metody. Svou roli v oblibenosti této metody sehrava i fakt, Ze je implementovana
ve véts§iné pouZivanych ekonometrickych a programovych néastrojich. Tato metoda je kombinaci dvou
samostatnych technik. Prvni technikou je X-13-ARIMA, kterou vyvinul U.S. Census Bureau. Zikla-
dem této metody je SARIMA model, tedy sezénni integrovany autoregresni model klouzavych soudti
(Seasonnal Autoregressive Integrated Moving Average model) s exogenni komponentou, coZ v kontextu
modelt ¢asovych fad znamen4, Ze je mozné zahrnout nekonstantni stfedni hodnotu daného procesu (¢a-
sové fady), ktera miiZze obecné zaviset na riznych exogennich faktorech. Tato metoda je dile doplnéna
o metodu TRAMO-SEATS vyvinutou autory Goméz — Maravall (1996) z Bank of Spain. Jedna se o
zkratky pro Time Series Regression with ARIMA Noise, Missing Observations and Outliers, umoZiujic{
identifikovat odpovidajici ARIMA model (v ramci néj dale detekovat a korigovat odlehld pozorovani, a
dokonce i interpolovat chybéjici pozorovdni), a pro Signal Extraction in ARIMA Time Series, slouZici
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k ziskani jednotlivych komponent ¢asové fady, kam patii i sezénni komponenta. Velmi podrobny popis
obou metod nabizi Eurostat (2018).

Na tomto misté je vhodné zminit, Ze model, ktery dokdze zachytit sezénni charakter modelovanych
proménnych bude z konceptudlniho hlediska leps$i neZ model pracujici se sezénné ociSténymi fadami.
Sezonni ocisténi totiz predstavuje externi zdsah do charakteru dané Casové fady, a s odstranénim sezon-
nosti mizeme ztratit dileZitou informaci v datech a tim i ovlivnit vysledky odhadi a testovani hypotéz.
Nicméné, z praktického hlediska je problém specifikovat model tak, aby sezénnost byla v modelu imple-
mentovana. Sezénnost mize mit rizné podoby a nemusi vZdy korespondovat s modelovou specifikaci
vyuZzivajici napf. jen aditivné pfidané sezénni umélé proménné. ProtoZe v této prici budeme vyuZivat
fadu modelovych konceptl a ekonometrickych piistupl, budeme vyuzivat pii praci s daty sezénni oCis-
téni, kdy jednoticim prvkem zde bude to, Ze vSechny ¢asové fady budou ocistény jednotnym zptisobem,
a to zejména v piipadé regiondlnich ¢asovych tad, kdy statistické drady obvykle nepublikuji sezénné
oCisténé rady.

3.5.2 Hodrick-Prescottuv filtr

Hodrick-Prescotttv filtr, vychazejici z prace Hodrick — Prescott (1997), 1ze povaZovat za vysoce oblibeny
a univerzalni néstroj pro dekompozici jednorozmérnych Casovych rad. Jedna se o statisticky piistup k
problematice dekompozice Casové fady v tom smyslu, Ze tato dekompozice neni explicitné zaloZena
na néjakém typu strukturdlniho modelu nebo modelu redukované formy (implicitné nicméné specifické
modelové reprezentace této dekompozice existuji). Ve své zdkladni podobé je tcelem dekompozice fady
pozorovani y; pro ¢ = 1,...,T ziskat trend y; a staciondrni slozku (odchylku od trendu) y: — v;.
Ziskani této dekompozice predstavuje feSeni minimalizacniho problému, kdy se snazime ziskat takovou
trendovou slozku, aby byl soucet ¢tverct odchylek skute¢nych pozorovani od tohoto trendu minimalni a
aby soucasné byl vysledny trend co nejhladsi. ReSeny problém ma podobu minimalizace vyrazu

T T-1

1 * A * * * *

72 =y + 5D i — ) — W = v (3.40)
t=1 t=2

kde A je tzv. vyhlazovaci konstanta a 1" je poCet vyuzitelnych pozorovani. Parametr \ je arbitrarné sta-
novend konstanta reflektujici ,,ndklady* fluktuace (volatility) v trendové sloZce. Pro Ctvrtletni data je
obvykle stanovena na hodnotu 1600, pro mésic¢ni data pak na hodnotu 14400. Vys$si hodnoty para-
metru A vedou k vy$§imu vyhlazeni trendu a naopak. Pro A = 0 vede feSeni minimaliza¢niho pro-
blému k fadé ,trendu” kterd odpovidd pozorované radé, tedy y; = y;. Pro hodnoty A — oo, pak
cely problém vede k minimalizaci vyrazu reflektujici hladkost vysledného trendu. Resenim je trend,
kdy (yf, —vi) = (yf — yi_1), tedy diference sousednich pozorovani jsou stejné. To odpovida line-
arnimu trendu. Problémem Hodrick-Prescottova filtru je vyhlazeni po¢atecnich a koncovych bodd, kdy
se obvykle setkdvame s tim, Ze ndhly rdst nebo poklesu vyhlazované fady na konci (zacatku) obdobi
vede k ristu resp. poklesu samotného vyhlazeného trendu v této ¢asti vyhlazované fady, coZ nemusi byt
vzdy 7adouci. ReSenim byva umélé prodlouZeni pozorované fady o oéekdvané hodnoty vyvoje této fady
nebo pouziti modifikované verze Hodrick-Prescottova filtru (s apriorni informaci), kdy je minimaliza¢n{
problém obohacen o zavedeni restrikci na konkrétni hodnoty vyhlazeného trendu v Cdsti pozorované
fady, cozZ jsou obvykle hodnoty pravé na konci nebo zacatku fady (v tomto piipade explicitné fekneme,
jakych hodnot ma trend v téchto obdobich nabyvat). V této prici vyuZijeme Hodrick-prescottiv trend
pro ziskani trendovych (rovnovaznych) hodnot rovnovazného produktu, miry nezaméstnanosti a dal§ich
makroekonomickych veli¢in.

3.6 Shrnuti

V této kapitole byly detailnéji predstaveny ekonometrické metody, techniky a postupy pouZité v dalsi
Casti préace, a to vetné poznamek k problémum ¢i omezenim, kterym vybrané ndstroje a techniky Celi.
Kli¢ovou &ast predstavovaly zejména obecné piistupy k modelovéni efektivity. Podrobnéjsi predstaveni
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resp. specifikace samotnych modelovych konceptt, které budou s vyuzitim ddle popisovanych technik
identifikovany na datech, bude obsahem nésledujicich kapitol vénovanych jednotlivym pohlediim iden-
tifikace dynamiky, flexibility a efektivity trhii prace. Jeste pred tim se v$ak podivame na pouzitd data.



Kapitola 4

Data

V této kapitole si podrobné predstavime zakladni data a datové zdroje pouZité v této praci. Soucasti bude
i popis metodologie agregace dil¢ich dat z regiondlnich statistik nezaméstnanosti do podoby kategorif,
které budou srovnatelné napfi¢ analyzovanymi zemémi. Chybét nebude ani pfedstaveni dal$ich odvo-
zenych ukazatelt pouzivanych v této praci a motivace jejich zavedeni. JiZ na tomto misté je potfeba
zdiiraznit, Ze pokud se bude hovofit o volnych pracovnich mistech a nezaméstnanych, bude se jednat
o oficidlné hlasend volna pracovni mista a o registrovanou nezaméstnanost pfisluSnymi trady prace. Z
hlediska v&cného tak tato data neobsahuji informace o neregistrované nezaméstnanosti a volnych pracov-
nich mistech, které by bylo mozno ziskat jen na zdkladé odpovidajicich vybérovych Setfeni. Pro ticely
tak budeme predpokléddat, Ze dynamika ve vyvoji této pfimo nepozorované ¢4sti trhu prace bude silné ko-
relovdna s pozorovanymi oficidlnimi statistikami. Jistou indicii, kterd podporuje tuto ivahu je v piipadé
Ceské republiky vztah mezi vyvojem miry registrované nezaméstnanosti a nezaméstnanosti ziskdvané
v rdmci vybérového Setfeni pracovnich sil. PfestoZe se jejich hodnoty mirné odliSuji v samotné drovni
téchto ukazateld, jejich dynamika je velmi podobna, kdy piipadné rozdily v ni lze pfisoudit variabilité v
ndhodné sloZce.

4.1 Makroekonomicka data zemi V4

Makroekonomicka data pro zemé Visegradské skupiny vychazeji ze statistik Eurostat (2019) a OECD
(2019). Tabulka 4.1 predstavuje prehled zdkladnich datovych zdrojt za jednotlivé zemé Visegradské
skupiny na agregované drovni, tabulka 4.2 pak popisuje odvozené ukazatele ziskané z té€chto zdkladnich
dat. Rada ukazatel byla ziskdna agregaci z regionalnich statistik, které budou pro jednotlivé staty sku-
piny zemi V4 podrobnéji predstaveny v ¢ésti 4.2, a to zejména v piipadé kategorizace nezaméstnanych
dle nejvyssiho dosazeného vzdélani.

Zakladni makroekonomické ukazatele a charakteristiky trhu prace z tabulky 4.1 jsou kli¢ovymi uka-
zateli vyuZzivanymi v dalsi analyze. Tato data byla v jednotlivych modelech dile upravena a transfor-
movana s vyuZitim nastroje pro sezénni ocisténi X13-ARIMA (v pripadé€ sezénné neocisténych data,
viz ¢4st 3.5.1) a s vyuZitim Hodrick-Prescottova filtru (viz 3.5.2). PouZiti t€chto metod bude soucésti
popisu jednotlivych modelid. S ohledem na to, Ze pro jednotlivé zemé skupiny V4 se odliSuji metody
vykazovini dil¢ich skupin nezaméstnanych podle véku, nejvyssiho dosaZeného vzdelani a podle délky
trvani nezaméstnanosti, bylo nutné tyto udaje agregovat do skupiny spole¢nych pro vSechny zkoumané
zemé. V piipadé nezaméstnanych dle véku byly zvoleny kategorie nezaméstnanych mladsich nez 25 let,
kategorie nezaméstnanych ve véku 25 az 54 let a kategorie nezaméstnanych 55 let a vice. V piipadé
nezaméstnanych dle vzdélani byly zvoleny kategorie primdrniho, sekundarniho a tercidrntho vzdélani
odpovidajici klasifikaci UNESCO (2011) a vykaznictvi Eurostat (2019). Podrobnéjsi popis agregace této
proménné z dil¢ich statistik je obsahem Casti 4.2. Kategorie primarniho vzdélani odpovida klasifikacnim
urovnim ISCED 0 az 2 (bez zakladniho vzdélani, zakladni vzd€lani a nizsi stiedni vzdélani), sekundarni
vzdélani odpovida trovnim ISCED 3 a 4 (Gplné stfedni vzdélani s maturitou nebo vyuénim listem) a
tercidlni vzdélani pak kategoriim ISCED 5 aZ 8 (tedy vSechny stupné€ vysokoskolského vzdélani a vyssi
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Tabulka 4.1: Piehled pouzitych datovych zdrojui pro zemé V4
Oznateni Popis Zdroj ) Pocatecni obdobi
CR SR HU PL
redlny hruby domdci produkt, vydajovd metoda,
objemovy ukazatel (OECD referen¢ni rok 2010), v mil.
GDP anierick}'/ych dolart ((ile parity kupni sily (referen)ém’ rok OECD 1999Q1 1999Q1 1999Q1 199901
2010), v ro¢nich trovnich, sezénné ocisténo
P1 i)nétilgetxé r[1);1"1myslové produkce, index, 2015 = 100, sezénné OECD 1999Q1 1999Q1 1999Q1 1999Q1
CPI Lr;c(l)eg;gggebitelsk)’mh cen, index, 2015 = 100, sez6nné OECD 1999Q1 1999Q1 1999Q1 1999Q1
w index hodinovych vydél.kfl ve vyrobnim sektoru, index, OECD 1999M01  1999M01  1999M01  1999MO01
2015 = 100, sezénné ocisténo 1999Q1 1999Q1 1999Q1 1999Q1
U pocet r/egist{oveinychvr'lvezvaméstnan}’/ch na konci daného regiony 1999MO01  1999M01  2000MO1  2001MO1
obdobi, sezénné neocisténo 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2000Q4
U new poé?t nové reg/istrm@n)’:ch ntz;fnf]éstnan}’fch v priib&hu regiony 1999M01  1999M01  2000MO1  2001MO1
daného obdobi, sezénné neocisténo 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Ql1
U rate mira r?gistrované nezaméftnavnostivr.l? E(onci daného regiony 1999M01  1999M01 ~ 2000MO1  2001MO1
obdobi, v procentech, sezénné neocisténo 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Q1
v poéf:t vs)ln)’/cvl?vpfacovnfch mist na konci daného obdobf, regiony 1999M01  1999M01  2000MO1  2001MO1
sezonng neocisteno 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Q1
V new pocet nové vytvofenych volngch pracovnich mist v regiony 1999M01  1999M01 ~ 2000MO1  2001MO1
pribéhu daného obdobi, sez6nné neocisténo 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Ql1
M poéf:t u}nistévr%):/cvh uchazect na konci daného obdobi, regiony 1999M01  1999M01  2000MO1  2001MO1
sezonne neocCisténo 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Q1
U fem pocet registrovanych nezaméstnanych Zen na konci regiony 1999M01  1999M01 ~ 2000MO1  2001MOI1
daného obdobi, sezénné neocisténo 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2000Q4
U._abs pocet registrovanych nezaméstnanych absolventd Skol, regiony 1999M01  1999MO1  2000M01  2001MO1
sezénné neoCisténo 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Ql1
U ben pocet registrovan}:/ch nezarfléstnény(v:h pot).ivrztjl’cich regiony 1999M01  1999M01  2000MO1  2001MO1
podporu v nezaméstnanosti, sezonné neocisténo 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Q1
Age 24 pocet registrovanych nezaméstnanych mladsich 24 let, regiony 2014M03  2010MO1 ~ 2000MO1  2000M12
sezonn€ neocisteno 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2000Q4
Age_25_54 pocet re}gissrovarvlgclvl nezaméstnanych ve véku 25 az 54 regiony 2014M03  2012M04  2000MO1 -
let, sezonné neocisténo 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2000Q4
Age_55 poéf:t r?gistr?xavnych nezaméstnanych star$ich 55 let, regiony 2014M03  2012M04  2000MO1  2004M12
sezonne neocisteno 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2000Q4
Edu_1 pocet registrovanych nezaméstnanych bez zdkladniho regiony 2014M03  2012MO6 ~ 2000MO1  2010MO1
vzdélani, se zakladnim nebo niz§im stfednim vzdélanim 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2000Q4
Edu 2 poéev:t /reigistrovanych nezamé&stnanych s Gplnym stfednim regiony 2014M03  2012M06  2000MO1 -
vzdélanim 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2000Q4
Edu_3 poéevzt ,reigistrovan)’/ch nezaméstnanych s vysokogkolskym regiony 2014M03  2012M06  2000MO1 -
vzdélanim 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2000Q4
U3 pocet registrovap}’/ch nezaméstnanych s délkou trvani Eurostat  2014M03  1999M04 - -
- nezaméstnanosti do 3 mésict regiony 1999Q1 1999Q2 2000Q1 2000Q4
U312 pocet registrova.nych nezaméstnanych s délkou trvani Eurostat ~ 2014M03  1999M04 - -
- nezaméstnanosti od 3 do 12 mésici regiony 1999Q1 1999Q2 2000Q1 2000Q4
U 12 pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani Eurostat  2014M03  1999M04 - 2004M12
- nezaméstnanosti vyssi nez 12 mésict regiony 1999Q1 1999Q2 2000Q1 2000Q4

Zdroj: Vlastni zpracovani. PodtrZzend pocatecni obdobi v pifpadé Slovenska znamenaji, Ze tato fada byla dostupnd jen do 4. Ctvrtleti roku
2003, resp. prosince roku 2003, a v piipadé Polska byla dana ¢asova fada dostupnd jen do prosince roku 2014. Oznaceni zdroje jako ,regiony
znamena, Ze tato data byla ziskand jako agregované statistiky z regiondlnich dat s piipadnou kombinaci s ukazateli z Eurostat (2019). Oznaceni
zdroje OECD odpovida zdroji OECD (2019). Pokud je néktery z ukazatelt dostupny v mési¢ni i ¢tvrtletni frekvenci, znamena to, Ze udaj pro
dané ctvrtleti odpovida ddaji v poslednim mésici daného Ctvrtleti.



4.1 Makroekonomicka data zemi V4 47

odborné skoly).

V rdmci kategorii nezaméstnanosti dle véku a vzde€lani jsou z hlediska délky pozorovani regional-
nich statistik dobfe pokryta Ctvrtletni data, mési¢ni data jsou dostupnd na krat§im Casovém useku. V
pripadé nezaméstnanych Clenénych podle délky nezaméstnanosti byly s ohledem na dostupnost dat zvo-
leny kategorie kratkodobé nezaméstnanych (do 3 mésicl), nezaméstnanych v délce nezaméstnanosti 3
az 12 mésict a dlouhodobé nezaméstnanych (vice nez 12 mésicti). U statistik Mad’arska a Polska byly
vyuZity udaje z Eurostat (2019) pro Ctvrtletni data. Mé&sicni statistiky byly u téchto zemi dostupné jen
v omezeném rozsahu (dlouhodobé nezaméstnani v pripadé Polska) nebo nebyly dostupné viibec (piipad

Mad’arska).

Tabulka 4.2: Pfehled vybranych odvozenych ukazateld pro zemé V4

Pocatecni obdobi

Oznaceni  Popis Zdroj .
CR SR HU PL
pracovni sila na konci daného obdobi, odvozeny ukazatel 1999MO1  1999MOI  2000MO1  2001MO1
U_denom  (jmenovatel) ze vztahu miry nezaméstnanosti (U_rate) a regiony

poctu nezaméstnanych (U), sezénné neocisténo 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Q1

mira volnych pracovnich mist na konci daného obdobf,

V rate vypocitano jako podil volnych pracovnich mist (V) a region 1999M01 ~ 1999M01  2000MO1  2001MO1
- pracovni sily na konci daného obdobi (U_denom), glony 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Q1
sezénné neocisténo
pocet nezaméstnanych v prabéhu daného obdobi,
U full vypocditdno jako souet nezaméstnanych na konci region 1999M01  1999M01  2000MO1  2001MO1
- predchoziho obdobi a nové registrovanych glony 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Q1
nezaméstnanych, sezonné neocisténo
pocet volnych pracovnich mist v pribéhu daného obdobi,
V full vypocitano jako soucet volnych pracovnich mist na konci region 1999M01  1999M01  2000MO1  2001MO1
- predchoziho obdobi a nové vytvorenych pracovnich mist, glony 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Q1
sezénné neolisténo
mira volnych pracovnich mist v pribéhu daného obdobi,
V rate 2 vypocitdno jako podil volnych pracovnich mist v pribéhu region 1999MO1  1999M01  2000MO1  2001MOI
- daného obdobi (V_full) a pracovni sily na konci daného glony 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Q1
obdobi, sezonné neocisténo
té€snost trhu préce, vypocitand jako podil volnych
Tieht pracovnich mist (V) a poétu registrovanych region 1999MO01  1999M01  2000MO1  2001MO1
& nezaméstnanych (U) na konci daného obdobi, sezénné grony 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Q1
neoCisténo
tésnost trhu price, vypocitand jako podil volnych
Ticht 2 pracovnich mist v pribéhu daného obdobi (V_full) a region 1999M01  1999M01  2000MO1  2001MO1
gt poctu registrovanych nezaméstnanych na konci daného glony 1999Q1 1999Q1 2000Q1 2001Q1

obdobi (U), sezénné neoCisténo

Zdroj: Vlastni zpracovani. Oznaceni zdroje jako ,,regiony* znamend, Ze tato data byla ziskand jako agregované statistiky z regiondlnich dat
s pfipadnou kombinaci s ukazateli z Eurostat (2019). Oznaceni zdroje OECD odpovida zdroji OECD (2019).

Tabulka 4.2 ukazuje dal§i odvozené ukazatele ze zdkladnich statistik. Nejvétsi pozornost si zaslouzi
alternativni ukazatel po¢tu volnych pracovnich mist vyjadfujici pocet volnych pracovnich mist v pribéhu
obdobi. Tento ukazatel byl konstruovan jako soucet poctu pracovnich mist na zacatku daného mésice
(v pripadé cCtvrtletnich dat na zacatku posledniho mésice daného Ctvrtleti) a poctu nové vytvorenych
pracovnich mist v daném mésici (resp. v poslednim mésici Ctvrtleti, jedné-li se o Ctvrtletni data). Tento
typ ukazatele volnych pracovnich mist odpovidd metodice vykazovani volnych pracovnich mist v piipadé
Mad’arska, kdy se hovoi{ o poctu volnych pracovnich mist v priibéhu daného obdobi (mésice). Vyhodou
tohoto pfistupu je to, Ze zachycuje vSechna volna pracovni mista existujici v pribéhu daného mésice,
tedy véetné téch, kterd byla obsazena nebo z riznych divodu zrusena. Pfi praci s mési¢nimi daty tak
mizZe byt 1épe zachycena volatilita ve vyvoji poCtu volnych pracovnich mist a stejné tak muize byt i 1épe
zachycen potencidl volnych pracovnich mist v rdmci zkoumani efektivity parovaciho (matching) procesu.
Nevyhodou takto pojatého vyjadieni poctu volnych pracovnich mist je jisté zkresleni v disledku toho,
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Ze fada pracovnich mist, kterd v daném obdobi (mésici) vznikla mohla byt velmi rychle zrusena. Podil
takto zaniklych volnych pracovnich mist je moZzné v oficidlnich statistikdch pozorovat jen v piipadé
Ceské republiky, a to v obdobi od ledna roku 2004 do zaii roku 2012, a déle pak od dnora roku 2014.
Pocet zruSenych volnych pracovnich mist se v tomto obdobi pohyboval v zdvislosti na kraji v rozmez{
od 0,5 % do 20 %, v mens$im mnoZstvi piipadd do 30 %, a jen celkem v deseti piipadech (krajich a
meésicich) prekrocil hranici 30 %.

4.2 Regionalni statistiky trhu prace zemi V4

Vétsina pouZitych charakteristik trhli prace skupiny zemi V4 je zaloZena na statistikdch regiondlnich
trhii prace. V této Casti kapitoly se tedy pro jednotlivé zemé podivame podrobnéji na jejich konstrukci
a naslednou agregaci skupin srovnatelnych napii¢ zemémi. ProtoZe princip konstrukce a dostupnost od-
vozenych ukazatell se nelisi od zdkladnich ukazatelli nezaméstnanosti a volnych pracovnich mist pro
regiondlni trhy prace, zaméfime se jen na tyto zdkladni ukazatele. Na tomto misté je vhodné upozornit,
Ze proces ziskavani mésicnich a Ctvrtletnich dat o vyvoji regiondlnich trhi prace nebyl zcela jednodu-
chy a zahrnoval potfebu peclivé projit a propojit publikované statistiky (ve formé soubord v Excelu) na
mésicnf a Ctvrtletni bazi od roku 2000, vyporadat se s nekompatibilitou strukturovani vykazovéni dil¢ich
statistik, kterd branila jejich automatickému zpracovani a s chybami ve vykazovani (piikladem je chybné
prohozeni ¢i posun celé fady proménnych v rdmci jednoho datového souboru nebo zdména a chybéjici
udaje pro jednotlivé regiony nebo jejich ¢ast v ¢asti vzorku).

Pro vizudlni prezentaci dat a vysledki odhadl pro zemé Visegradské skupiny byly vyuzity volné
dostupné datové podklady map GADM (2019). Konkrétné byla vyuZita prostorova data druhé drovné
administrativnich oblasti Ceské republiky (kraje), Slovenska (kraje), Mad’arska (megyék) a Polska (wo-
jewodztwa). Prehled téchto oblasti je obsahem pfilohy A. Prislusné datové Sablony (ve forméatu shape-
file) byly déle zpracovany s vyuZitim Mapping toolboxu v systému MATLAB, verze 2019a, MATLAB
(2019).

4.2.1 Ceska republika

Zdrojem dat regiondlnich trhi prace v Ceské republice jsou mésicni statistiky nezamé&stnanosti Minister-
stva préce a socidlnich véci CR, MPSV (2019), publikované od ledna roku 1997. Ceska republika se déli
na 13 krajt (vyssich dzemnich samospravnych celktl) a hlavni mésto Praha. Nicméné, soucasna podoba
krajského usporadani se od roku 1997 ménila a dochédzelo jednak k pfejmenovavani kraja (v roce 2001 a
v roce 2011) a rovnéZ i presuniim nékterych obci mezi kraji. Z hlediska regionélnich statistik nezamést-
nanosti se to projevilo v tom, Ze za rok 1999 jsou data vykazovana dle izemnich jednotek (7 tizemnich
jednotek a hlavni mésto Praha) a v letech 1997, 1998 a 2000 pod piivodnimi nazvy vyssich tizemnich sa-
mospravnych celkt. Z tohoto divodu byla v tomto obdobi v§echna data agregovéana z okresni drovné na
krajskou droven dle aktudlniho Clenéni, nebot’ okresy ziistaly ve statistikdch zachovany. Krajské ¢lenén{
Ceské republiky ukazuje obrazek A.1, piilohy A. Jedn4 se o Prahu, Stiedotesky kraj, Jihotesky kraj,
Plzefisky kraj, Karlovarsky kraj, Ustecky kraj, Liberecky kraj, Kralovéhradecky kraj, Pardubicky kraj,
Kraj Vysocina, Jihomoravsky kraj, Olomoucky kraj, Zlinsky kraj a Moravskoslezsky kraj. Dostupné sta-
tistiky jsou predstaveny v tabulce 4.3. Primérné hodnoty vybranych proménnych jsou soucasti piflohy
C.

Z hlediska dostupnosti dat jsou Ctvrtletni charakteristiky registrovanych nezaméstnanych velmi dobfe
dostupné po celé zkoumané obdobi. Mési¢n{ statistiky kategorii nezaméstnanych jsou pro regiondlni trhy
prace dostupné az od roku 2014. Pocet nezaméstnanych odpovidd poctu neumisténych uchazeéi na konci
sledovaného mésice (resp. posledniho mésice sledovaného Ctvrtleti v pfipadé Ctvrtletnich dat). Pocet re-
gistrovanych nezaméstnanych pobirajicich prispévek v nezaméstnanosti odpovidd v prislusnych statisti-
kach poctu uchazecl s narokem na prispévek v nezaméstnanosti. Do kategorie nezaméstnanych s nejvyse
zakladnim nebo niZ§im stfednim vzdélanim byly zafazeny kategorie uchazec¢t o zaméstnani odpovidajici
ndsledujicim kategoriim: bez vzdélani, neliplné zakladni vzdélani, zakladni vzdélani, niZsi stfedni, niZsi
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Tabulka 4.3: Piehled zakladnich datovych zdroji regiondlnich trhi prace Ceské republiky

Oznaceni Popis Meésicni data Ctvrtletni data
U pocet registrovanych nezaméstnanych na konci daného 1999M01  2019M12  1999Q1  2019Q2
obdobi, sezénné neocisténo
U new pocet nové registrovanych nezaméstnanych v pribéhu 1999M01  2019M12  1999Q1  2019Q2
- daného obdobi, sez6nné neocisténo
U rate mira registrované nezamé&stnanosti na konci daného 1999MO01  2019M12  1999Q1  2019Q2
- obdobi, v procentech, sezénné neocisténo
v pocet volnych pracovnich mist na konci daného obdobi, 1999M01  2019M12  1999Q1  2019Q2
sezénné neocisténo
V new pocet nové vytvofenych volnych pracovnich mist v 1999M01  2019M12  1999Q1  2019Q2
- pribéhu daného obdobi, sez6nné neocisténo
M pocet umisténych uchaze¢l na konci daného obdobi, 1999MO01  2019M12  1999Q1  2019Q2
sezénné neocisténo
U fem pocet registrovanych nezaméstnanych Zen na konci 1999M01  2019M12  1999Q1  2019Q2
- daného obdobi, sez6nné neocisténo
U abs pocet registrovanych nezaméstnanych absolventi $kol, 1999M0O1  2019M12  1999Q1  2019Q2
- sez6nné neoCisténo
U ben pocet registrovanych nezaméstnanych pobirajicich 1999M01  2019M12  1999Q1  2019Q2
- podporu v nezaméstnanosti, sezénné neocisténo
Age 24 pocet registrovanych nezaméstnanych mladsich 24 let, 2014M03  2019M12  1999Q1  2019Q2
88 sezénné neocisténo
Ace 25 54 pocet registrovanych nezaméstnanych ve véku 25 az 54 2014M03  2019M12  1999Q1  2019Q2
8022 let, sez6nné neocisténo
Ace 55 pocet registrovanych nezaméstnanych starsich 55 let, 2014M03  2019M12  1999Q1  2019Q2
86~ sezénné neocisténo
Edu 1 pocet registrovanych nezaméstnanych bez zakladniho 2014M03  2019M12  1999Q1  2019Q2
v vzdélani, se zakladnim nebo niz§im stifednim vzdélanim
Edu 2 pocet registrovanych nezaméstnanych s tplnym stfednim ~ 2014M03 ~ 2019M12  1999Q1  2019Q2
- vzdélanim
Edu 3 pocet registrovanych nezaméstnanych s vysokoskolskym ~ 2014M03 ~ 2019M12  1999Q1  2019Q2
. vzdélanim
U 3 pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani 2014M03  2019M12  1999Q1  2019Q2
- nezameéstnanosti do 3 mésicl
U312 pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani 2014M03  2019M12  1999Q1  2019Q2
- nezaméstnanosti od 3 do 12 mésict
U_12 pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani 2014M03  2019M12  1999Q1  2019Q2

nezaméstnanosti vyssi nez 12 mésict

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé MPSV (2019). Ukazatele ve Ctvrtletni frekvenci odpovidaji tdaji v poslednim mésici

daného Ctvrtleti.
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stredni odborné vzdélani, stifedni odborné vzdélani s vyucnim listem a stfedni a stfedni odborné vzde-
l4ni bez maturity a vyucniho listu. Kategorie nezaméstnanych s Gplnym stfednim vzdéldnim zahrnuje
kategorie: vyuceny s maturitou, Uplné stfedni vzdélani, Gplné stiedni odborné vzdélani, tiplné stiedni
vzdélani s vyufenim a maturitou a Uplné stfedni vzdélani s maturitou bez vyuceni. Kategorie vysoko-
Skolského vzdélani zahrnuje kromé kategorii bakalafského stupné vzdélani, vysokoskolského vzdélani a
doktorského vzdélani rovnéz i kategorii vySsiho odborného vzdélani. Je potfeba upozornit, Ze predchozi
vycet vzdélanostnich kategorii zahrnuje vSechny kategorie, které se ve statistikdch objevily, pfestoZe pak
byly nahrazeny jinou kategorizaci (obvykle doslo k jejich rozd€leni). V€kova struktura nezaméstnanych
a délka trvani nezaméstnanosti odpovidd plné vyznamu popisu uvedenému v tabulce 4.3.

4.2.2 Slovensko

Pokud jde o data regiondlnich trhi prace Slovenska, tak v tomto pripadé jsou zdrojem dat mésicni statis-
tiky poskytované skrze Ustredie prdce, socidlnych veci a rodiny, UPSRV (2019), dostupné od ledna roku
1997. Administrativni ¢lenéni Slovenské republiky zahrnuje na krajské trovni celkem 8 krajd, jejichz
¢lenéni je ve vyuZivanych statistikdch stejné v celém zkoumaném obdobi. Krajské ¢lenéni Slovenska
ukazuje obrazek A.2, prilohy A. Jedna se o Bratislavsky kraj, Trnavsky kraj, Trenciansky kraj, Nitrian-
sky kraj, Zilinsky kraj, Banskobystricky kraj, PreSovsky kraj a KoSicky kraj. Dostupné statistiky jsou
predstaveny v tabulce 4.4. Primérné hodnoty vybranych proménnych jsou soucasti piilohy D.

A7 na udaje o nezaméstnanych pobirajici podporu v nezaméstnanosti jsou i v pfipadé Slovenska
Ctvrtletn{ statistiky regiondlnich trhti prace velmi dobfe dostupné po celé zkoumané obdobi. Podobné je

z Yz

tomu i u velké ¢asti mésicnich statistik kategorii nezaméstnanych s vyjimkou kategorizace dle véku a
vzdélani, kdy jsou mésicni data dostupna az od roku 2012 resp. 2010 v pripadé nezaméstnanych do 24
let véku. Pocet nezaméstnanych odpovida stavu uchazecii o zaméstnani na konci sledovaného mésice
daného obdobi. Tento ddaj tedy zahrnuje disponibilni i nedisponibilni uchazece (kategorie vzdélavani
a pfiprava na trh prace, docasnd pracovni neschopnost, praxe apod), ktefi vSak tvori zlomek celkového
poctu nezaméstnanych (v fadu procent). Pocet registrovanych nezaméstnanych pobirajicich piispévek v
nezaméstnanosti odpovida ve statistice UPSRV (2019) kategorii evidovanych nezaméstnanych pobiraji-
cich podporu v nezaméstnanosti.

Do kategorie nezaméstnanych s nejvys$im dosaZenym vzdéldnim zdkladnim nebo niZ§im stfednim
vzdélanim byly zarazeny kategorie uchazecii o zaméstnani odpovidajici nasledujicim kategoriim: neu-
koncené zdkladni vzdélani, zdkladni vzdelani, ucfiovské bez maturity, stfedni bez maturity, nizs{ stfedn{
odborné vzdélani. Do této kategorie byli zafazeni i uchazeci z kategorie ,,neuréeno*, kterych vsak byl
zanedbatelny podil na celkovém poctu uchazecii o zaméstnani této kategorie. Kategorie nezaméstnanych
s Uplnym stfednim vzdélanim zahrnuje kategorie: ucnovské s maturitou, stredni odborné vzdélani, tiplné
stiedni vzdélani, dplné stfedni vSeobecné vzdélani a dplné stfedni odborné vzdélani. Kategorie vyso-
koskolského vzdélani zahrnuje kategorie vyss§iho odborného vzdélani, vysokoskolské vzdélani prvniho
stupn€, vysokoskolské vzdélani druhého stupné a vysokoskolské vzdélani tietiho stupné (tyto kategorie
odpovidaji ¢lenéni vysokoskolského vzdélani bakalaiského, magisterského a doktorského). Rovnéz i v
pripadé Slovenska je potfeba upozornit, Ze predchozi vycet vzdélanostnich kategorii zahrnuje vSechny
kategorie, které se ve statistikdch objevily a postupné se ménily, rozdélovaly nebo slucovaly. Vékova
struktura nezaméstnanych a délka trvani nezaméstnanosti odpovidd vyznamu proménnych uvedenému v
tabulce 4.4.

4.2.3 Mad’arsko

V pripadé Mad arska vychdzime z dat mésiCnich statistik nezaméstnanosti, kterou poskytuje Vefejnd
sluzba zaméstnanosti (Nemzeti Foglalkoztatdsi Szolgdlat), NFSZ (2019). Data byla dostupnd od ledna
roku 2000. Mad’arsko se z hlediska administrativniho clenéni déli do 19 Zup (megyék) a soucasti tohoto
uspofaddni je i hlavni mésto Budapest' (vykazované statistiky plné odpovidaji tomuto ¢lenéni). Kon-
krétné se tedy jednd o Budapest Févaros (hlavni mésto Budapest’), Baranya megye, Bacs-Kiskun megye,
Békés megye, Borsod-Abatij-Zemplén megye, Csongrdd megye, Fejér megye, Gydér-Moson-Sopron me-
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Tabulka 4.4: Prehled zakladnich datovych zdroja regiondlnich trht prace Slovenska

Oznaceni Popis Meésicni data Ctvrtletni data
U pocet registrovanych nezaméstnanych na konci daného 1999M01  2019M12  1999Q1  2019Q2
obdobi, sezonné neocisténo
pocet nové registrovanych nezaméstnanych v prib&éhu 1999M01  2019M12  1999Q1  2019Q2
U_new . 7 oy ooy
daného obdobi, sezénné neocisténo
U rate mira registrované nezaméstnanosti na konci daného 1999M01  2019M12  1999Q1  2019Q2
- obdobi, v procentech, sezénné neocisténo
v pocet volnych pracovnich mist na konci daného obdobi, 1999M01  2019M12  1999Q1  2019Q2
sezoénné neocCisténo
polet nov€ vytvorenych volnych pracovnich mist v 1999MO1  2019M12  1999Q1  2019Q2
V_new 01 v e . P e x
pribéhu daného obdobi, sezonné neocisténo
M pocet umisténych uchazeci na konci daného obdobi, 1999MO01  2019M12  1999Q1  2019Q2
sezonné neocCisténo
pocet registrovanych nezaméstnanych Zen na konci 1999M01  2019M12  1999Q1  2019Q2
U_fem ) . PR v
daného obdobi, sez6nné neocisténo
U abs pocet registrovanych nezaméstnanych absolventi $kol, 1999MO1 ~ 2019M12  1999Q1  2019Q2
- sezénné neolisténo
U ben pocet registrovanych nezaméstnanych pobirajicich 1999M01  2003M12  1999Q1  2003Q4
- podporu v nezaméstnanosti, sezonné neocisténo
Age 24 pocet registrovanych nezaméstnanych mladsich 24 let, 2010M01  2019M12  2010Q1  2019Q2
86 sezénné neolisténo
Ace 25 54 pocet registrovanych nezaméstnanych ve véku 25 az 54 2012M04  2019M12  2012Q2  2019Q2
8020 let, sezénné neocisténo
Age 55 pocet registrovanych nezaméstnanych starsich 55 let, 2012M04  2019M12  2012Q2  2019Q2
80 sezonné neocCisténo
pocet registrovanych nezaméstnanych bez zékladniho 2012M06  2019M12  2012Q2  2019Q2
Edu_1 s e . . A At
vzdé€lani, se zdkladnim nebo niz§im stifednim vzdélanim
Edu 2 pocet registrovanych nezaméstnanych s tplnym stfednim 2012M06  2019M12  2012Q2  2019Q2
- vzdélanim
Edu 3 pocet registrovanych nezaméstnanych s vysokoskolskym 2012M06  2019M12  2012Q2  2019Q2
. vzdélanim
U 3 pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani 1999M04  2019M12  1999Q2  2019Q2
= nezaméstnanosti do 3 mésict
U312 pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvan{ 1999M04  2019M12  1999Q2  2019Q2
- = nezaméstnanosti od 3 do 12 mésicti
U 12 pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani 1999M04  2019M12  1999Q2  2019Q2

nezameéstnanosti vySs§i nez 12 mésica

Zdroj: Vlastni zpracovan{ na zdkladd UPSRV (2019). Ukazatele ve Gtvrtletni frekvenci odpovidaji ddaji v poslednim mésici

daného Ctvrtleti.
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gye, Hajdid-Bihar megye, Heves megye, Jasz-Nagykun-Szolnok megye, Komdrom-Esztergom megye,
Noégrad megye, Pest megye, Somogy megye, Szabolcs-Szatmér-Bereg megye, Tolna megye, Vas megye,
Veszprém megye a Zala megye. Zupni ¢lenéni Mad’arska ukazuje obrazek A.3, piilohy A. Dostupné sta-
tistiky jsou predstaveny v tabulce 4.5. Primérné hodnoty vybranych proménnych jsou soucasti piflohy
E.

Tabulka 4.5: Prehled zakladnich datovych zdroju regiondlnich trhti praice Mad’arska

Oznaceni Popis Meésicni data Ctvrtletni data
U pocet registrovanych nezaméstnanych na konci daného 2000M01  2019M12  2000Q1  2019Q2
obdobi, sezonné neocisténo
U new polet nové registrovanych nezaméstnanych v pribéhu 2000MO1  2019M12  2000Q1  2019Q2
- daného obdobi, sezénné neocisténo
U rate mira registrované nezaméstnanosti na konci daného 2000M01  2019M12  2000Q1  2019Q2
- obdobi, v procentech, sezénné neocisténo
v pocet volnych pracovnich mist na konci daného obdobi, 2000M01  2019M12  2000Q1  2019Q2
sezénné neocisténo
V new pocet nové vytvorenych volnych pracovnich mist v 2000M01  2019M12  2000Q1  2019Q2
- pribéhu daného obdobi, sez6nné neocisténo
M pocet umisténych uchazecd na konci daného obdobi, 2000M01  2019M12  2000Q1  2019Q2
sezénné neocisténo
U fem pocet registrovanych nezaméstnanych Zen na konci 2012M01  2019M12  2012Q1  2019Q2
- daného obdobi, sezénné neocisténo
U abs pocet registrovanych nezaméstnanych absolventi $kol, 2000MO1  2019M12  2000Q1  2019Q2
- sezénné neocisténo
U ben pocet registrovanych nezaméstnanych pobirajicich 2000M01  2019M12  2000Q1  2019Q2
- podporu v nezaméstnanosti, sezonné neocisténo
Ace 24 pocet registrovanych nezaméstnanych mladsich 24 let, 2012MO1 ~ 2019M12  2012Q1  2019Q2
g0 sez6nné neoCisténo
Age 25 54 pocet registrovanych nezaméstnanych ve véku 25 az 54 2012M01  2019M12  2012Q1  2019Q2
862 let, sez6nné neocisténo
Ace 55 pocet registrovanych nezaméstnanych starsich 55 let, 2012M01  2019M12  2012Q1  2019Q2
ge- sezénné neocisténo
Edu 1 pocet registrovanych nezaméstnanych bez zékladniho 2012MO01 ~ 2019M12  2012Q1  2019Q2
- vzdélani, se zdkladnim nebo niz§im stiednim vzdélanim
Edu 2 pocet registrovanych nezaméstnanych s dplnym stfednim  2012MO01 ~ 2019M12  2012Q1  2019Q2
- vzdélanim
Edu 3 pocet registrovanych nezaméstnanych s vysokoskolskym 2012M01  2019M12  2012Q1  2019Q2
i vzdélnim
U 3 pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani - - - -
- nezaméstnanosti do 3 mésict
U312 pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvan{ - - - -
- nezamé&stnanosti od 3 do 12 mésict
U 12 pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani - - - -

nezameéstnanosti vyssi nez 12 mésica

Zdroj: Vlastni zpracovéani na zdkladé NFSZ (2019). Ukazatele ve Ctvrtletni frekvenci odpovidaji ddaji v poslednim mésici
daného Ctvrtleti.

Na regiondlni (Zupni) trovni jsou mésicni a Ctvrtletni data nezaméstnanosti plné dostupnd od roku
2000 jen v zakladnim ¢lenéni, zahrnujicim nicméné tdaje o nezaméstnanych absolventech a osobéch po-
birajicich nékterou z podpor v nezaméstnanosti (které jsou v piipadé Mad’arska rdznych typi). Statistiky
nenabizeji regiondlni data o délce trvani nezaméstnanosti, nicméné idaje o kategoriich nezaméstnanych
dle véku a vzdélani jsou k dispozici od roku 2012. Do kategorie nezaméstnanych s nejvys$s$im dosaZzenym
vzdélanim zdkladnim nebo niz§im stfednim vzdélanim byly zafazeny kategorie uchazeci se zdkladnim
vzdelanim (méné neZ 8 let vS§eobecného vzdélani) a odborné vzdélani s vyucenim (szakiskola). Katego-
rie nezaméstnanych s tplnym stfednim vzdélanim zahrnuje kategorii stfedniho vzdélani (kdzépiskola).
Nejvyssi kategorie vzdélani odpovidd kategorii vysokoskolského vzdélani (fels6foki). Veékova struktura
nezaméstnanych a délka trvani nezaméstnanosti odpovidd vyznamu proménnych uvedenému v tabulce



4.2 Regionalni statistiky trhu prace zemi V4 53

4.5.

4.2.4 Polsko

Regiondlni trhy price Polska jsou z hlediska datového pokryty mési¢nimi statistikami nezaméstna-
nosti, které jsou poskytovany prostiednictvim Verejného portalu sluZzeb zaméstnanosti Wortal Publicz-
nych Stuzb Zatrudnienia, WPSZ (2019). Tato data jsou dostupnd od ledna roku 2001. Nejvyssi spravni
celky podobné Ceskym krajim odpovidaji vojvodstvi (wojewddztwa), kterych je celkem 16, odpovi-
daji vykazovanym statistikdm po po celé obdobi, které nds pro ucely této price zajimd. Konkrétné
se jednd o nasledujici vojvodstvi: DolnoSlaskie, Kujawsko-Pomorskie, Lubelskie, Lubuskie, L.6dzkie,
Matopolskie, Mazowieckie, Opolskie, Podkarpackie, Podlaskie, Pomorskie, Slaskie, Swigtokrzyskie,
Warminsko-Mazurskie, Wielkopolskie a Zachodniopomorskie. Toto regiondlni ¢lenéni Polska je zob-
razeno na obrazku A 4, pfilohy A. Dostupné statistiky jsou pfedstaveny v tabulce 4.6. Primérné hodnoty
vybranych proménnych jsou soucdsti piilohy F.

Tabulka 4.6: Prehled zakladnich datovych zdroju regiondlnich trhti prace Polska

Oznaceni Popis Mésicni data Ctvrtletni data
U pocet registrovanych nezaméstnanych na konci daného 2001MO01  2019M12  2000Q4  2019Q2
obdobi, sezénné neocisténo
U new pocet nové registrovanych nezaméstnanych v pribéhu 200IMO1  2019M12  2001Q1  2019Q2
- daného obdobi, sezénné neocisténo
U rate mira registrované nezaméstnanosti na konci daného 2001IMO01  2019M12  2001Q1  2019Q2
- obdobi, v procentech, sezonné neocisténo
v pocet volnych pracovnich mist na konci daného obdobi, 2001M01  2019M12  2001Q1  2019Q2
sezénné neocisténo
V new pocet nové vytvorenych volnych pracovnich mist v 200IMO1  2019M12  2001Q1  2019Q2
- prubéhu daného obdobi, sez6nné neolisténo
M pocet umisténych uchaze¢l na konci daného obdobi, 2001M01  2019M12  2001Q1  2019Q2
sez6énné neocisténo
U fem pocet registrovanych nezaméstnanych Zen na konci 2001M01  2019M12  2001Q1  2019Q2
- daného obdobi, sezénné neocisténo
U abs pocet registrovanych nezaméstnanych absolventi $kol, 200IMO1  2019M12  2001Q1  2019Q2
- sezonné neocisténo
U ben pocet registrovanych nezaméstnanych pobirajicich 200IMO1  2019M12  2001Q1  2019Q2
- podporu v nezaméstnanosti, sezénné neocisténo
Age 24 pocet registrovanych nezaméstnanych mladsich 24 let, 2000M12  2019M12  2000Q4  2019Q2
£e- sezénné neocisténo
Ace 25 54% pocet registrovanych nezaméstnanych ve véku 25 az 54 2004M12  2019M12  2000Q4  2019Q2
8620 let, sez6nné neocisténo
Ace 55+ pocet registrovanych nezaméstnanych starsich 55 let, 2004M12  2019M12  2000Q4  2019Q2
g0~ sezénné neocisténo
Edu 1 pocet registrovanych nezaméstnanych bez zdkladniho 2010M0O1  2014M12  2000Q4  2019Q2
v vzdélani, se zdkladnim nebo niZ$im stifednim vzdélanim
Edu 2 pocet registrovanych nezaméstnanych s tplnym stfednim - - 2000Q4  2019Q2
- vzdélanim
Edu 3 pocet registrovanych nezaméstnanych s vysokoskolskym - - 2000Q4  2019Q2
- vzdélanim
U 3 pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani - - 2000Q4  2019Q2
- nezameéstnanosti do 3 mésicl
U312 pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani - - 2000Q4  2019Q2
- = nezaméstnanosti od 3 do 12 mésictu
U 12 pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani 2004M12  2019M12  2000Q4  2019Q2

nezaméstnanosti vyssi nez 12 mésict

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé WPSZ (2019). Ukazatele ve Ctvrtletni frekvenci odpovidaji idaji v poslednim mésici
daného Ctvrtleti.
* Pro mési¢ni data se jednd o kategorie 24 a7 49 let a 50 let a vice.

Na urovni vojvodstvi jsou Ctvrtletni data nezaméstnanosti pln€ dostupna od roku 2001. Na mési¢n{
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bazi vsak jsou (pfimo) dostupnd data o nezaméstnanych mladsich 24 let a starSich 50 let, kdy tak lze
dopocitat alesponi pocet registrovanych nezaméstnanych v kategorii 25 aZ 49 let z celkového poctu ne-
zaméstnanych od prosince roku 2004. Statistiky nenabizeji dostatecné dlouhd mésicni regiondlni data o
vékovych kategoriich nezaméstnanych v kategorii do 3 mésict a v rozmezi 3 az 12 mésict (diky ddajim
o dlouhodobé nezaméstnanych je moZzné dopocitat jen kategorii nezaméstnanych do jednoho roku).
Statistiky nezaméstnanych dle vzdelani jsou dostupné jen ve Ctvrtletni frekvenci. Do kategorie neza-
méstnanych s nejvy$§im dosaZenym vzdélanim zdkladnim nebo nizZ§im stfednim vzdélanim byly zafa-
zeny kategorie uchazeci se zdakladnim a nedplnym zakladnim vzdélanim (podstawowe a niepelne pod-
stawowe), niZ${ stfedni vzdélani (gimnazjalne i ponizej) a zdkladni odborné vzdélani (zasadnicze zawo-
dowe). Kategorie nezaméstnanych s iplnym stiednim vzdélanim zahrnuje kategorii odborného stiedniho
vzdélani (policealne a §rednie zawodoww) a vSeobecného stiedniho vzdélani (Srednie ogblnoksztatcace).
Vysokoskolské vzdélani odpovida kategorii vysokoSkolského vzdélani (wyzsze). Vékova struktura neza-
méstnanych (s vyjimkou mésinich dat) a délka trvdni nezaméstnanosti odpovidd vyznamu proménnych

uvedenému v tabulce 4.6.

4.3 Shrnuti

V této kapitole jsme si predstavili pouZitd data, metody jejich ziskdvan{ a Gprav pro srovnatelnost zvole-
nych statistik trhu prace napri¢ analyzovanymi zemémi. RovnéZ tak bylo poukdzano na limity spojené s
nékterymi ukazateli trhu price, zejména pokud jde o jejich nedostupnost v ¢asti zkoumaného obdobi. Nic
nam tedy jiz nebrani postoupit k jejich dal$imu analytickému zpracovani s vyuzitim ndstroji a technik
popsanych v kapitole 3.



Kapitola 5

Modelovani dynamiky a flexibility trhu
prace zemi V4

5.1 Modely Okunova vztahu

Zékladni, statickou verzi, Okunova vztahu lze vyjadfit ndsledujici rovnici:
uy = Byt + €, (5.1

kde parametr (3 reprezentuje Okuniv koeficient, u; = wu; — u; predstavuje mezeru nezaméstnanosti,
tedy odchylku miry nezaméstnanosti, u;, v ¢ase ¢ od své rovnovazné trovné, uy, kterou lze chapat jako
pfirozenou miru nezaméstnanosti &i NAIRU (tedy miry nezamé&stnanosti neakcelerujici inflaci). Clen 7;
predstavuje mezeru vystupu, tedy procentudlni odchylku skute¢ného produktu, ¥;, od své rovnovazné
(potencialni) drovné, ¥y}, a € je ndhodna slozka spliujici klasické predpoklady kladené na normélni
linedrni regresni model. Tato ndhodnd slozka se bude vyskytovat i v dalSich variantdch modelu (pro jed-
noduchost znaceni u ni nebudeme uvadét modelové specifické indexy). V literatufe se objevuji rovnéz
i odhady tzv. diferencni verze Okunova vztahu, kdy mezery nezaméstnanosti vystupu a produktu jsou
nahrazeny zménami nezaméstnanosti resp. tempem rustu produktu. V nasi praci nicméné budeme vyuZzi-
vat gapovou verzi (pracujici s odchylkami od rovnovaznych drovni) danou rovnici (5.1). V modelu neni
pfitomna droviiovd konstanta, a to z toho diivodu, Ze vysledné mezery nezaméstnanosti a produktu maji
nulovou stfedni hodnotu (zejména v ptfipadé€, kdy jsou ziskdvany metodami vyuZivajicimi polynomidln{
trendy).

V ramci odhadt Okunova koeficientu se zaméfime rovnéZ i na alternativni specifikace zdkladni verze
Okunova vztahu. Centrem nasi pozornosti bude zejména moZnost existence nelinedrniho vlivu dynamiky
ekonomiky (pfedstavované cyklickymi vykyvy v produktu) na dynamiku nezaméstnanosti (pfedstavova-
nou cyklickymi vykyvy miry nezaméstnanosti). To znamend zejména testovani moznosti vliv ekonomic-
kého riistu na dynamiku nezaméstnanosti mtize rist nebo klesat s ohledem na velikost odchylky produktu
od své rovnovazné urovné. Tento vztah je popsatelny nasledujici rovnici, kdy je vyuZita jako vysvétlujici
proménnd kvadraticky ¢len mezery vystupu, tedy

Ur = Bl + Bl + et (5.2)

kdy parametr 81 odpovida Okunovu koeficientu (meznimu vlivu mezery vystupu na mezeru nezamest-
nanosti) v pfipad¢ nulové mezery vystupu a 35 predstavuje dodatecny vliv dynamiky vystupu na mezeru
nezameéstnanosti v zavislosti na cyklickém vyvoji. Pfesnéji, nelinedrni Okuniv koeficient Ize zapsat jako
B1 + 2B27;. Pfedmétem testovéni tak bude jednak vyznamnost koeficientu 35 a jednak i jeho znaménko,
kdy kladné hodnoty povedou k zavéru, Ze s ristem ekonomické aktivity v rdmci rdstové faze hospo-
darského cyklu se zvySuje vliv mezery vystupu na nezaméstnanosti, a naopak pokud je koeficient 3o
zaporny, mizeme s rustem ekonomické aktivity oCekdvat snizujici se vliv ekonomického rustu (repre-
zentovany rostouci mezerou vystupu) na mezeru nezameéstnanosti.
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Dalsi cilem v rdmci identifikace Okunova koeficientu bude ovéfeni existence asymetrie, tedy moz-
nosti, Ze vzdjemnd dynamika cyklického vyvoje nezaméstnanosti a ekonomiky jako takové (reprezento-
vané agregatnim produktem) muize byt odlisna v piipadé€, kdy se pohybujeme v obdobi ekonomického
boomu od situace ekonomické recese. OdliSnou charakteristiku ekonomického cyklu budeme uvaZovat
ve dvou variantdch. Prvni z nich je varianta pracujici s kladnou a zdpornou mezerou nezaméstnanosti,
druhé pak bude predpokldadat mozZnost asymetrie z hlediska kladné a zdporné mezery vystupu. Tento
vztah Ize popsat ndsledujicimi vztahy:

Uy =Y + V30 Dyt + €, (5.3)
U = V1Y + 15 Y Dar + €, (5.4)

kde Dy, je uméld proménna nabyvajici hodnotu 1, pokud je mezera vystupu v Case ¢ kladnd, tedy 5 > O a
nula jinak. Proménnd Dy, je analogicky obdobnd uméld proménnd nabyvajici hodnotu 1, pokud je mezera
nezaméstnanosti v Case ¢ kladnd, tedy u > 0 a nula jinak. V této specifikaci pak Okundv koeficient v
piipadé kladné mezery vystupu odpovidd souctu v{ + ~4 a v pifpadé zdporné mezery vystupu nabyva
Okuniv koeficient hodnoty 7. Okuniiv koeficient v piipadé kladné mezery nezaméstnanosti je roven
souCtu vi' +5 a v pifpad€ zdporné mezery nezaméstnanosti odpovidd hodnoté koeficientu ~{'. Existence
asymetrie a jeji statistickd vyznamnost tak bude testovdna standardnim testem vyznamnosti parametru
~Y v ptipadé specifikace dané rovnici (5.3), resp. testem vyznamnosti parametru v* v ptipadé specifikace
dané rovnici (5.4).

Posledni specifikaci modelu pro odhad Okunova koeficientu je dynamicka verze, kterd ma z hlediska
ekonometrického, podobu autoregresniho modelu rozloZenych zpoZdéni (ARDL model, tedy Autore-
gressive Distributed Lag). Tento model je vyuZzitelny pro odhad o¢ekavanych dlouhodobych dopadi ve
zméndch mezery vystupu na mezeru nezaméstnanosti (coZ odpovidd konceptu dlouhodobého multipli-
katoru). S ohledem na préci se stacionarnimi fadami je jeho specifikace ddna rovnici

k k
U= 0ftu-1+ Y 0 + e (5.5)
i=1 i=1

kde k odpovidda maximalnimu fddu zpozdéni. Dlouhodoby Okuntv koeficient je pak dan jako vliv mezery
vystupu na nezaméstnanost v ustdleném stavu, tedy v pfipadé, kdy se mezery vystupu a nezaméstnanosti
nebudou v rovnovdze ménit (a ndhodna sloZka, jakoZto reprezentant ekonomickych Sokl bude nulova),
tedy

=) &+ Yy 6y, (5.6)
coZ po jednoduché algebraické tpravé vede ke vztahu

k
Zizl 551 -~

U= 7. 6.7
1 -5, 0p
Dlouhodoby Okuntiv koeficient, d, je tudiz definovan jako
k
v oY
§= 721:; i, (5.8)
1=22 6

V ramci dynamického Okunova vztahu bude maximalni ¥ad zpoZdéni, k, volen aZ na hodnotu 3. To ma
prakticky divod spocivajici v tom, Ze zejména u Ctvrtletnich dat by vyssi hodnoty mohly vést k nepies-
nym odhadim smérodatnych odchylek jednotlivych parametrd, coz se promitd i do presnosti odhadi
smérodatnych odchylek dlouhodobého Okunova koeficientu. Jak navic ukazuje rovnice (5.8), dlouho-
doby Okuniv koeficient je nelinedrni funkci parametrd modelu. Smérodatné odchylky tak budou apro-

ximativné odhadnuty tzv. Delta metodou, spocivajici v linearizaci této nelinedrni funkce v okoli odhadu



5.1 Modely Okunova vztahu 57

(coZ by pri velké velikosti vzorku mélo vést ke konzistentnim odhadiim), a také simula¢ni metodou,
zaloZenou na simulaci 10000 vzorkl parametrti z normdlniho rozdé€leni se stfedni hodnotou definova-
nou odhady parametrd a kovarian¢ni matici vychazejici z odhadu kovarian¢ni matice odhadi koeficientu
dynamické verze Okunova vztahu. Pro kazdy z téchto vzorki je pak spocitin dlouhodoby Okuntiv koefi-
cient a na jejich zdkladé je odhadnuta prislusnd vybérova smérodatna odchylka. Obé metody by v neko-
necnych vybérech mély vést ke stejnym odhadiim, nicméné jejich stabilita a robustnost se pro kone¢né
vybéry muze lisit. Z tohoto diivodu byl zvolen postup odhadu obéma metodami, kdy jsou prezentovéany
vZdy niz${ hodnoty ziskanych smérodatnych odchylek.

Parametry v jednotlivych rovnicich pro odhad Okunova vztahu jsou v dalSich ¢astech této kapitoly
odhadovény na Ctvrtletnich a mésinich agregovanych i regionélnich datech zemi V4 v obdobi let 2000
az 2019 (zdrojova data jsou podrobnéji popsana v kapitole 4). K odhadu byl vyuZit program gretl (2019).
Vzhledem k tomu, Ze vysvétlované i vysvétlujici proménné obsahuji nepozorované hodnoty rovnovazné
nezaméstnanosti a potencidlniho produktu, je nutny odhad trajektorii t€chto veli¢in. S vyuzitim sezénné
oCisSténych dat o mirdch nezaméstnanosti, proménnd U_rate, na celostitni tirovni a trovni jednotlivych
regiontl byly ziskany s vyuzitim Hodrick-Prescottova filtru, a to jak pro Ctvrtletni data (kdy byla vyu-
Zita vyhlazovaci konstanta na hodnoté 1600), tak i pro mési¢ni data (s vyhlazovaci konstantou 14400).
V pripadé mezer vystupu, byly tyto mezery ziskany s vyuzitim Hodrick-Prescottova filtru aplikovaného
pro Ctvrtletni data na logaritmus redlného hrubého domdactho produktu, proménnd GDP, a v piipadé
mésicnich dat na logaritmus indexu primyslové produkce, proménnd [ PI. Parametry vSech specifikaci
modeld byly odhadnuty metodou nejmensich Ctvercd na urovni zemi V4. V piipadé regiondlnich dat
byla zvolena statickd verze Okunova vztahu, tedy rovnice (5.1), pfi¢emZ mezera vystupu je uchopena
jako mezera vystupu na celostatni tirovni (mira nezaméstnanosti je nicméné regionalni). Zakladni va-
rianta Okunova vztahu definovand rovnici (5.1) byla v pfipadé agregovanych dat zdkladem testovani
moznych strukturalnich zlomu. Tento postup ovéfeni robustnosti a stability Okunovych koeficientd bude
podrobnéji komentovan v dalSich ¢astech této kapitoly. S ohledem na moZnou pfitomnost autokorelace
nahodnych sloZek, a to zejména v piipadé statickych variant odhadovanych modeld, budou pro vypocet
smérodatnych odchylek parametrii vyuZity robustni standardni chyby zalozené na Neweyho-Westovu
estimatoru (HAC estimator).

5.1.1 Empirické odhady Okunova vztahu pro zemé V4

S ohledem na to, Zze Okuniiv vztah mize byt zatizen strukturdlnimi zlomy, coZ je jednou z testovanych
hypotéz, podivdme se nejprve na odhad jeho zakladni verze danou rovnici (5.1) z pohledu rekurzivnich
odhadi s rozsifujicim se okénkem, zacinajicim obdobim let 2000 az 2006, a odhadl zaloZenych na po-
souvajicim se odhadovém okénku od roku 2000 o Sifce 6 let (coZ je 24 pozorovéni v pfipadé Ctvrtletnich
dat a 72 pozorovani pro data mésicni).

Vysledky obou typti odhadt jsou pro Ctvrtletni data zobrazena na obrazku 5.1 a pro mési¢ni data
nasledné na obrdzku 5.2. Z téchto obrazki jsou viditelné strukturalni zlomy v piipadé Ceské republiky a
Slovenska zejména po roce 2014. V pripadé Mad’arska a Polska takovéto rozdily nejsou na prvni pohled
patrné (s ohledem na vysokou miru nejistoty v odhadech v piipadé Polska), resp. jak ukazuje pripad
Mad’arska, jsou zde patrné zmény na zaCatku a konci zkoumaného obdobi. MozZnost strukturalnich zlomt
tak bude prozkouména formalnéji s vyuzitim odpovidajicich testd.

Tabulka 5.1 shrnuje vysledky testovani strukturdlnich zlomi ve statické verzi Okunova vztahu. Pro
meésicni i Ctvrtletni data byla testovana moZnost existence aZ 3 strukturalnich zlomu. Principy testovan{
jsou blize vysvétleny v kapitole 3.4. Statistiky SSR, BIC a LW Z ukazuji obdobf{ potencialnich struktu-
ralnich zlomd zaloZenych na nejlepsi (tedy nejmensi hodnoté) kazdého z kritérii. Statistiky supF' ilustruji
testovou statistiku a pfipadné tdaj o zamitnuti nebo nezamitnuti nulové hypotézy 2 resp. 3 strukturdlnich
zlomi o proti jednomu resp. 2 zlomlm, a to vcetné piislusného dodatecného zlomu (pokud je k dis-
pozici). Test endogennich zlomu uzavird statistika sekvenéniho testovani, kde jsou postupné testovany
nejpravdépodobnéjsi zlomy spolu s uvedenim hladiny vyznamnosti, na které je tento zlom statisticky
vyznamny. Statistika () L R predstavuje dopliujici test strukturdlniho zlomu v nezndmém case. Pro kaz-
dou zemi a frekvenci dat je pak uveden findlni zavér o moZnych strukturdlnich zlomech, ktery je zaloZen



5.1 Modely Okunova vztahu 58

Rekurzivni odhady Okunova koeficientu (¢tvrtletni data)
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Obrazek 5.1: Rekurzivni odhady Okunova koeficientu statického modelu v zemich V4 (Ctvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadt statického modelu Okunova vztahu. Pro vypocet smérodatnych odchylek rekurzivnich odhadi pa-
rametrt byly vyuZity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimatoru (HAC estimdtor, tedy vzhledem k heteroskedasticité
a autokorelaci konzistentn{ estimator).

primarné na proceduie sekvencniho testovani a jen v piipadé, kdy je tento test nepriikazny, nicméné ale-
sponi jeden z ostatnich testli endogennich zlomi v nezndimém ¢ase naznacuje mozny zlom v nékterém
z obdobi, je zavér zaloZen na QLR testu strukturdlniho zlomu v nezndmém case (pifipadné v kombinaci
se statistikami dle kritérii BIC a LWZ, pokud QLR test je na hrané 10% hladiny vyznamnosti). Zavéry
o identifikovanych strukturalnich zlomech jsou nasledné vyuZity v odhadech jednotlivych modeld Oku-
nova vztahu.

V prvnim kroku provedeme odhady Okunova koeficientu pro jednotlivé zemé skupiny V4. Tabulka
5.2 predstavuje souhrn odhad Okunova vztahu pro Ceskou republiku ve viech specifikacich zahrnu-
jicich i moznost strukturdlnich zlomi. V ramci odhadu zakladniho modelu na plném vzorku je patrné,
Ze v piipadé Ctvrtletnich dat je hodnota koeficientu —0, 321 podobna odhadlim, které na datech Spoje-
nych statd publikoval Okun (1962) a jeho nésledovnici. Ukazuje se, Ze Okundv vztah je dle koeficientu
determinace schopen vysvétlit 60% variability mezery nezaméstnanosti pomoci variability v mezefe vy-
stup. Tento vztah zGstdva stabilni i v prdbéhu krize roku 2008, a to az do roku 2013. Po tomto obdobi
zacind dochdzet k jeho vyraznému naruSeni, kdy se vztah mezi mezerou nezaméstnanosti a vystupem
vytréci. To je znakem sniZujici se flexibility Ceského trhu prace. Oproti zdvéram jinych autord, disku-
tovanych v kapitole 2, viak divod poklesu efektivity neni v piipadé Ceské republiky mozné piipisovat
stran€ poptavky, ale strané nabidky na trhu prace ilustrované naristem tésnosti na trhu prace na obrazku
B.6 z prilohy C. Jedna se o dusledek postupného sniZovani miry nezaméstnanosti doprovazeného vyraz-
nym naristem nabidky volnych pracovnich mist, které registrovani nezaméstnani nejsou schopni vyuzit.
Jedna se o velmi specifickou situaci, nebot’ i pfed rokem 2008 dochdzelo k podobnému naristu tésnosti
trhu prace, nicméné bez vlivu na vzdjemny vztah dynamiky nezaméstnanosti a hospodarského cyklu, kdy
krize roku 2008 ptehiivani trhu price zastavila.

Jak déle ukazuje tabulka 5.2, v Ceské republice neni identifikovatelnd asymetrie ve vlivu hospo-
déarského cyklu na nezaméstnanost (rozdil koeficientli Okunova koeficientu mezi dvéma reZimy defino-
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Tabulka 5.1: Test strukturdlnich zlomu ve statickém modelu Okunova vztahu

Ceska republika Slovensko Mad’arsko Polsko
Test Zlom Statistika Zlom Statistika Zlom Statistika Zlom

Crvriletni data

SSR 2012:4 11,92 2013:3 27,57 2013:3 15,94 2012:3 58,17
2007:3 2009:3 2009:3 2008:3
2004:1 2005:3 2004:3
BIC 2012:4 -1,65 - -0,87 2015:2 -1,35 - -0,01
2007:3 2005:4
LWZ 2012:4 -1,54 - -0,86 - -1,25 - 0,01
supF(2I1) 2007:3 7,71 2013:3 4,30 2015:2 11,5%%* 2004:3 7,07
supF(312) - 0 2013:3 4,30 2009:4 0,68 2012:3 4,92
Sekvenéni  2013:1 *k - 2015:3 HAE -
2005:3
QLR 2011:1 14,4%* 2009:3 11,64%*  2016:2  86,74%** 2015:3 23,53%%*
Zaveér 2013:1 2009:3 2015:3 2015:3
Meésicni data
SSR 2008:10 39,62 2013:07 56,33 2013:10 43,56 2012:03 46,78
2009:06 2009:04 2008:07
2005:07 2003:11 2004:11
BIC 2008:10 -1,73 2013:07 -1,31 2013:10 -1,56 2008:7 -1,44
2009:05 2009:04 2004:11
LWZ - -1,71 - -1,24 - -1,55 - -1,36

supF(211)  2004:06 2,38 2013:11  12,98**  2013:10 5,83 2008:07 7,37
supF(312)  2012:12 1,43 2005:06 1,63 2003:11 4,03 20012:03 2,38

Sekvenéni - - 2003:12 *% -
QLR 2008:11 5,95 2013:04  15,08**  2003:03  13,44%* 2009:07 4,08
Zavér 2008:11 2013:04 2003:12 -

Zdroj: Vlastni zpracovani na zaklade testl strukturdlniho zlomu statické verze modelu Okunova vztahu. Symboly *, **, *** oznacuji
vyznamnost piislusného strukturdlniho zlomu na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.
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Tabulka 5.2: Odhady koeficientti Okunova vztahu pro Ceskou republiku

Ctvrtletni data Mésicni data
Koeficient R? Koeficient R?

Staticky model

Celé obdobi -0,321**%  (0,056) 0,61 -0,065%* 0,026) 0,18
2000:1-2012:4  -0,373***  (0,045) 0,70  2000:01-2008:10  -0,104***  (0,025) 0,37
2013:1-2019:2  -0,082 (0,064) 0,17- 2008:11-2019:06  -0,036 (0,032) 0,07-

Modely s asymetrii a nelinearitou

Kladnd mezera vystupu -0,372#*%  (0,066) 0,63 -0,086%* 0,029) 0,20
2000:1-2012:4  -0,384***  (0,061) 0,70  2000:01-2008:10  -0,111***  (0,029) 0,38
2013:1-2019:2  -0,207***  (0,070) 0,28  2008:11-2019:06 -0,014 (0,027)  0,08-

Zéapornd mezera vystupu -0,253***  (0,071) -0,047 (0,036)
2000:1-2012:4  -0,353***  (0,058) 2000:01-2008:10  -0,078***  (0,024)
2013:1-2019:2  -0,046 (0,072) 2008:11-2019:06  -0,041 (0,040)

Rozdil mezer vystupu -0,119 (0,100) -0,039 (0,047)
2000:1-2012:4  -0,031 (0,089) 2000:01-2008:10  -0,034 (0,038)
2013:1-2019:2  -0,160 (0,101) 2008:11-2019:06 0,027 (0,049)

Kladnd mezera nezaméstnanosti -0,288***  (0,057) 0,61 -0,076***%  (0,003) 0,18
2000:1-2012:4  -0,339***  (0,053) 0,71  2000:01-2008:10  -0,036 0,034) 042
2013:1-2019:2  -0,128***  (0,046) 0,23  2008:11-2019:06  -0,089***  (0,028) 0,36

Zapornd mezera nezaméstnanosti ~ -0,342***  (0,074) -0,056 (0,040)
2000:1-2012:4  -0,392***  (0,055) 2000:01-2008:10  -0,128***  (0,024)
2013:1-2019:2  -0,031 (0,097) 2008:11-2019:06 0,043 (0,029)

Rozdil mezer nezaméstnanosti 0,053 (0,088) -0,020 (0,044)
2000:1-2012:4 0,053 (0,073) 2000:01-2008:10  0,091** (0,041)
2013:1-2019:2  -0,097 (0,092) 2008:11-2019:06  -0,132***  (0,040)

Linedrni ¢len -0,290***  (0,047) 0,65 -0,071***%  (0,020) 0,23
2000:1-2012:4  -0,349***  (0,042) 0,71  2000:01-2008:10  -0,079***  (0,023) 0,39
2013:1-2019:2  -0,160***  (0,050) 0,32  2008:11-2019:06 -0,038 0,029) 0,07-

Kvadraticky ¢len -0,031%* (0,014) -0,005 (0,003)
2000:1-2012:4  -0,015 (0,232) 2000:01-2008:10  -0,006** (0,003)
2013:1-2019:2  -0,052* (0,026) 2008:11-2019:06  -0,000 (0,004)

Dynamické modely
Maximaln{ zpozdéni 1 -0,383***  (0,069) 0,84 -0,184**% (0,045) 0,91

2000:1-2012:4  -0,443***  (0,059) 0,90 2000:01-2008:10  -0,264***  (0,083) 0,96
2013:1-2019:2  -0,087* (0,052) 0,28 2008:11-2019:06  -0,133%*%* (0,053) 0,85

Maximdln{ zpozdéni 2 -0,355%**%  (0,125) 0,86 -0,183%** (0,079) 0,91
2000:1-2012:4  -0,442%**  (0,093) 0,92 2000:01-2008:10  -0,243 (0,310) 0,96
2013:1-2019:2  -0,097 (0,080) 0,32 2008:11-2019:06  -0,125 (0,144) 0,85
Maximdln{ zpoZdéni 3 -0,348***  (0,134) 0,86 -0,168* (0,096) 0,91
2000:1-2012:4  -0,424** (0,193) 0,92  2000:01-2008:10  -0,205 (0,933) 0,97
2013:1-2019:2  -0,110 (0,080) 0,37 2008:11-2019:06  -0,124***  (0,044) 0,85

Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé odhadii modelti Okunova vztahu. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty statisticky vy-
znamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti. Symbol ’-* u koeficientu determinace oznacuje, Ze je statisticky nevyznamny na
10% hladiné vyznamnosti. Pro vypocet smérodatnych odchylek odhadd parametrii, uvedenych v zédvorce, byly vyuZity robustni stan-
dardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimatoru (HAC estimdtor, tedy vzhledem k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentni

estimator).
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Rekurzivni odhady Okunova koeficientu (mésicni data)
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Obrazek 5.2: Rekurzivni odhady Okunova koeficientu statického modelu v zemich V4 (mé&si¢ni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadt statického modelu Okunova vztahu. Pro vypocet smérodatnych odchylek rekurzivnich odhadi pa-
rametrt byly vyuZity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimatoru (HAC estimdtor, tedy vzhledem k heteroskedasticité
a autokorelaci konzistentn{ estimator).

vanymi at’ uZ mezerou nezaméstnanosti nebo mezerou vystupu neni statisticky vyznamny). Z pohledu
na vyznamné koeficienty u linedrniho a kvadratického clenu v piipadé Ctvrtletnich dat je moZnym vy-
svétlenim nevyznamnosti Okunova koeficientu i to, Ze se stal Okundv vztah nelinedrnim vztahem, kdy
negativni (ve smyslu znaménka) vliv mezery vystupu na mezeru nezameéstnanosti byl negovén priliSnym
ekonomickym rtustem se vSemi dusledky s tim spojenymi, coZ nds vraci k pfedchozi argumentaci o ned-
¢innosti transmise ekonomického rustu na nezaméstnanost v disledku toho, Ze se mira nezaméstnanosti
ve svém poklesu dostala na drovei registrovanych nezaméstnanych bez zdjmu o nalezeni prace. S ohle-
dem na hodnotu miry nezaméstnanosti na konci 2. ¢tvrtleti roku 2019 je mira nezaméstnanosti tohoto
typu pod urovni 3 %. Podobné zavéry plati i pro odhady dlouhodobého Okunova vztahu, ktery pro ob-
dobi pred rokem 2013 indikoval flexibilni trhy prace, kdy se dlouhodoby vliv ekonomického ristu (resp.
mezery vystupu) pirendsi na pokles mezery nezaméstnanosti s mnohem vétsi intenzitou. Mési¢ni data,
kdy je potfeba brat v dvahu omezenou schopnost dynamiky indexu primyslové produkce dostatecné
aproximovat ekonomicky vyvoj celé ekonomiky na mesi¢ni frekvenci, potvrzuji zavéry o postupném po-
klesu flexibility trhu prace po roce 2013, coz je dobfe vidét zejména v konceptu dlouhodobého Okunova
vztahu, kde dochdzi k vyraznéj$Simu poklesu v obou obdobich, ale mira vysvétlené variability je v rdmci
dynamického modelu velmi vysokd. Tento jev je typicky pro odhady v pfipadé ostatnich zemi skupiny
V4.

Tabulka 5.3 potvrzuje podobné zavéry o flexibilité trhu prace a jejim vyvoji jako u Ceské republiky i
pro piipad Slovenska. Jedinym rozdilem je povaha vysvétleni téchto zaverti. Do roku 2009, coZ je obdobi
vrcholici ekonomickou krizi, nabyva Okuniv koeficient standardnich hodnot. Po tomto obdobi dochazi
k jeho poklesu, coZ by naznacovalo rist flexibility trhu prace Slovenska. Po zohlednén{ moZné asymetrie
v zdvislosti na mezefe vystupu je vSak patrné, Ze v pripadé kladné mezery vystupu je reakce nezaméstna-
nosti statisticky nevyznamna. V piipadé zdporné mezery vystupu, coZ odpovida pocatku obdobi po roce
2009 je Okuntiv koeficient mnohem niZsi, tedy nezaméstnanost reaguje velmi vyrazné na pokles ekono-
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Tabulka 5.3: Odhady koeficientti Okunova vztahu pro Slovensko

Ctvrtletni data Meésicni data
Koeficient R? Koeficient R?
Staticky model

Celé obdobi -0,385%**  (0,040) 0,60 -0,069***  (0,016) 0,23
2000:1-2009:2  -0,361***  (0,050) 0,66 2000:01-2013:03 -0,074***  (0,017) 0,28
2009:3-2019:2  -0,661***  (0,085) 0,53 2013:04-2019:06 0,031 (0,029) 0,02-

Modely s asymetrii a nelinearitou

Kladna mezera vystupu -0,410%**  (0,037) 0,61 -0,074***  (0,015) 0,23
2000:1-2009:2  -0,411***  (0,047) 0,71 2000:01-2013:03  -0,078***  (0,015) 0,28
2009:3-2019:2  -0,281 (0,557) 0,54 2013:04-2019:06  0,071***  (0,024) 0,04

Zaporna mezera vystupu -0,322%**  (0,113) -0,061* (0,033)
2000:1-2009:2  -0,193* (0,105) 2000:01-2013:03  -0,067* (0,035)
2009:3-2019:2  -0,695***  (0,085) 2013:04-2019:06 0,006 (0,041)

Rozdil mezer vystupu -0,088 0,122) -0,012 (0,037)
2000:1-2009:2  -0,218* (0,115) 2000:01-2013:03  -0,012 (0,039)
2009:3-2019:2 0,414 (0,485) 2013:04-2019:06 0,065 (0,052)

Kladna mezera nezaméstnanosti -0,533*%**  (0,079) 0,62 -0,087***  (0,027) 0,24
2000:1-2009:2  -0,451***%  (0,098) 0,67 2000:01-2013:03  -0,097***  (0,028) 0,30
2009:3-2019:2  -0,658***  (0,087) 0,53 2013:04-2019:06 -0,002 (0,021)  0,09-

Zaporna mezera nezaméstnanosti ~ -0,349*%**  (0,047) -0,059***  (0,021)
2000:1-2009:2  -0,348***  (0,054) 2000:01-2013:03  -0,062***  (0,020)
2009:3-2019:2  -0,710%* (0,388) 2013:04-2019:06  0,137* (0,073)

Rozdil mezer nezaméstnanosti -0,183%* 0,079) -0,029 (0,033)
2000:1-2009:2  -0,103 (0,099) 2000:01-2013:03  -0,035 (0,034)
2009:3-2019:2  -0,052 (0,398) 2013:04-2019:06  -0,138%* 0,077)

Linedrni ¢len -0,371*%**%  (0,084) 0,60 -0,067***  (0,021) 0,23

2000:1-2009:2  -0,309***  (0,086) 0,68 2000:01-2013:03  -0,073***  (0,023) 0,28
2009:3-2019:2  -0,659***  (0,205) 0,53 2013:04-2019:06  0,054* (0,028)  0,06-

Kvadraticky ¢len -0,004 (0,016) -0,000 (0,001)
2000:1-2009:2  -0,012 (0,016) 2000:01-2013:03  -0,000 (0,001)
2009:3-2019:2 0,001 (0,989) 2013:04-2019:06  0,009***  (0,057)

Dynamické modely

Maximdlni zpozdéni 1 -0,394**%  (0,125) 0,82 -0,144**%  (0,041) 0,91
2000:1-2009:2  -0,374***  (0,116) 0,81 2000:01-2013:03  -0,140***  (0,035) 0,91
2009:3-2019:2  -0,501 (0,327) 0,88 2013:04-2019:06 0,092 (0,345) 0,92

Maximaélni zpozdéni 2 -0,210 (0,590) 0,72 -0,105%* (0,048) 0,92
2000:1-2009:2  -0,227 (0,460) 0,62 2000:01-2013:03 -0,106 0,118) 0,92
2009:3-2019:2  -0,039 (1,680) 0,93 2013:04-2019:06  -0,030 (8,403) 0,93

Maximélni zpozdéni 3 -0,112 (0,203) 0,86 -0,092 (0,084) 0,93
2000:1-2009:2  -0,134 (0,191) 0,48 2000:01-2013:03  -0,096 (0,086) 0,93
2009:3-2019:2  -0,337 (0,322) 0,93 2013:04-2019:06 0,016 (1,708) 0,94

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadt modeld Okunova vztahu. Symboly *, **, *#** oznaCuji, Ze jsou koeficienty statisticky
vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti. Symbol ’-’ u koeficientu determinace oznacuje, Ze je statisticky nevyznamny na
10% hlading vyznamnosti. Pro vypolet smérodatnych odchylek odhadii parametrd, uvedenych v zdvorce, byly vyuZity robustni stan-
dardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimétoru (HAC estimator, tedy vzhledem k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentni
estimator).
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miky, nikoliv v§ak na rist, ktery je typicky pro obdobi zejména po roce 2014. Pokud se jako mozny zdroj
asymetrie vezme mezera nezaméstnanosti, je rozdil v Okunové vztahu statisticky nevyznamny. Odhady
dlouhodobého Okunova vztahu jsou rovnéZ v souladu s pfedchozi interpretaci, stejné jako odhady pro
mésicni data. Zde je potieba upozornit, Ze mésicni data identifikovala zlom v Okunové vztahu mnohem
pozdéji. To vSak z podstaty testli strukturdlntho zlomu nemusi nutné znamenat zasadni rozpor, nebot’
zlom je potfeba chdpat jako v souladu s daty nejpravdépodobnéjsi obdobi zlomu. Pokud bychom testo-
vali zlom v nékterém z mésict roku 2009, vedl by zavér Chowova testu k zamitnuti nulové hypotézy o
neexistujicim zlomu ve zndmém obdobi roku 2009.

Mad’arsky trh prace je z hlediska vzajemného plisobeni dynamiky nezaméstnanosti a ekonomického
ristu velmi atypicky, a to zejména v poslednich letech (od roku 2015). Z pohledu na tabulku 5.4 je
zfejmé, Ze do roku 2015 se Oklniv koeficient pribliZzuje standardnim hodnotim kolem —0, 3. V dlou-
hodobém chapani této dynamiky, jak lze vidét z odhadti Okunova vztahu vychazejictho z dynamické
specifikace modelu, je tato hodnota velmi podobnd. Po roce 2015 se vSak setkdvdm s oslabenim této
vazby a koeficient nabyva dokonce kladnych hodnot. Z pohledu na nizky koeficient determinace je vSak
pravdépodobné, Ze tento odhad je ovlivnén moznym zkreslenim v diisledku nezahrnuti jinych faktort,
které by v pripadé Mad arska vysvétlily vyvoj nezaméstnanosti. Svou roli sehrdva i relativné maly po-
Cet pozorovani v tomto obdobi, ktery rovnéz miize zkreslovat vysledky odhadi. Asymetrie a nelinearita
neni v tomto pfipadé¢ priikazné doloZitelna bez ohledu na zkoumané obdobi. Odhady Okunova vztahu na
meésicnich datech jsou v souladu s o¢ekavanim na celém vzorku i vzorku po zlomu, ktery byl na zdkladé
testll identifikovan na pocatku zkoumaného obdobi (na konci roku 2013). Svou hodnotou ve srovnani s
Ceskou republikou a Slovenskem jsou relativné niz$i (v absolutni hodnot&) a ukazuji v tomto pohledu na
niz§i flexibilitu Mad’arského trhu price.

Okuniiv koeficient v piipadé Polska (viz tabulka 5.5) patii svou hodnotou mezi nejvyssi (v absolut-
nim vyjadieni v krdtkém i dlouhém obdobi) v rdmci skupiny zemi Visegradské Ctyiky, a to v obdobi do
roku 2015. To lze prisoudit faktu, Ze po roce 2008 nebylo Polsko globalnim ekonomickym poklesem ve
srovnani s ostatnimi zemémi nijak zdsadnim zplisobem zasaZeno. I v tomto piipadé se vSak setkdvame
na zdklad¢é odhadu zdkladnich modelti s poklesem flexibility trhu prace v obdobi po roce 2015. Divody
poklesu flexibility spocivaji op€t v rdstu tésnosti na trhu prace, kterd je vSak v poslednich letech na
Okunove vztahu. V obdobi po roce 2015 jsou zde nicméné naznaky nelinearity Okunova koeficientu, kdy
piislusny parametr kvadratického ¢lenu nabyva zdpornych a statisticky vyznamnych hodnot. To by oproti
predchozimu tvrzeni poukazovalo na rist flexibility. Z pohledu na koeficient determinace vSak tomuto
rustu flexibility nelze prisoudit nijak velkou vahu, nebot’ vysvétluje jen zlomek ve variabilité¢ mezery ne-
zaméstnanosti. Prace s mésicnimi daty je pro odhady Okunova vztahu v ptfipadé Polska nevede k zddnym
prikaznym zavérim. Pravé zde se tak projevuje vyrazny rozdil mezi dynamikou ekonomického vyvoje
z pohledu dynamiky redlného hrubého domaciho produktu a indexu rlistu produkce (na mésicni bazi).
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Tabulka 5.4: Odhady koeficienti Okunova vztahu pro Mad’arsko

Ctvrtletni data Mésicni data
Koeficient R? Koeficient R?
Staticky model
Celé obdobi -0,261%#*%  (0,043) 0,35 -0,040%* 0,017) 0,10

2000:1-2015:2  -0,284***  (0,039) 0,46  2000:01-2003:11  0,023***  (0,008) 0,14
2015:3-2019:2  0,406%* (0,190) 0,26 2003:12-2019:06  -0,049%** (0,020) 0,14

Modely s asymetrii a nelinearitou

Kladnd mezera vystupu -0,235%*%  (0,044) 0,36 -0,037%* (0,018) 0,10
2000:1-2015:2  -0,260***  (0,028) 0,46 2000:01-2003:11  0,013** (0,006) 0,19
2015:3-2019:2 0,268 (0,217) 0,35  2003:12-2019:06  -0,049%*%* (0,020) 0,14

Zapornd mezera vystupu -0,292%**  (0,077) -0,042 (0,029)
2000:1-2015:2  -0,313***  (0,073) 2000:01-2003:11  0,047** (0,018)
2015:3-2019:2  0,844%** (0,296) 2003:12-2019:06  -0,049 (0,131)

Rozdil mezer vystupu 0,057 (0,091) 0,005 (0,036)
2000:1-2015:2 0,053 (0,079) 2000:01-2003:11  -0,033* (0,039)
2015:3-2019:2  -0,575 (0,339) 2003:12-2019:06  -0,000 (0,039)

Kladna mezera nezaméstnanosti -0,308*** 0,077) 0,36 -0,058***  (0,020) 0,13

2000:1-2015:2  -0,349***  (0,068) 0,48  2000:01-2003:11  0,006** (0,012) 0,18
2015:3-2019:2 0,477+ (0,125) 0,27  2003:12-2019:06  -0,074***  (0,021) 0,17

Zapornd mezera nezaméstnanosti ~ -0,223***  (0,046) -0,021 (0,024)
2000:1-2015:2  -0,235%**  (0,0384) 2000:01-2003:11  0,041%** (0,015)
2015:3-2019:2 0,279 (0,445) 2003:12-2019:06  -0,027 (0,026)

Rozdil mezer nezaméstnanosti -0,085 (0,094) -0,037 (0,030)
2000:1-2015:2  -0,114 (0,081) 2000:01-2003:11  -0,027* (0,015)
2015:3-2019:2 0,198 (0,455) 2003:12-2019:06  -0,047 (0,030)

Linearn{ ¢len -0,265%**  (0,045) 0,36 -0,041#*%=  (0,015) 0,11
2000:1-2015:2  -0,288***  (0,041) 0,46 2000:01-2003:11  0,033***  (0,010) 0,19
2015:3-2019:2  0,502* (0,248)  0,28-  2003:12-2019:06  -0,053***  (0,016) 0,15

Kvadraticky ¢len 0,009 (0,016) -0,001 (0,002)
2000:1-2015:2 0,009 (0,014) 2000:01-2003:11  -0,004%** (0,002)
2015:3-2019:2  -0,174 (0,259) 2003:12-2019:06  -0,001 (0,002)

Dynamické modely

Maximalni zpozdéni 1 -0,277**%  (0,068) 0,60 -0,068***  (0,021) 0,64
2000:2-2015:2  -0,307***  (0,058) 0,64  2000:02-2003:11 0,020 (0,029) 0,87
2015:3-2019:2  0,873* (0,447) 0,57  2003:12-2019:06  -0,079***  (0,020) 0,64

Maximalni zpozdéni 2 -0,238***  (0,071) 0,61 -0,064 (0,149) 0,64
2000:3-2015:2  -0,266***  (0,067) 0,66  2000:03-2003:11 0,033 (1,091) 0,87
2015:3-2019:2  0,564%%* (0,274) 0,73  2003:12-2019:06  -0,074 0,141) 0,64

Maximélni zpoZdéni 3 -0,199***  (0,081) 0,61 -0,072* (0,042) 0,65
2000:4-2015:2  -0,240%***  (0,071) 0,67  2000:04-2003:11 0,024 (0,505) 0,88
2015:3-2019:2 0,772 (1,037) 0,77  2003:12-2019:06  -0,082%* (0,036) 0,66

Zdroj: Vlastni zpracovéani na zdkladé odhadi modeld Okunova vztahu. Symboly *, **, *** oznaCuji, Ze jsou koeficienty statisticky vy-
znamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti. Symbol *-” u koeficientu determinace oznacuje, Ze je statisticky nevyznamny na
10% hladiné vyznamnosti. Pro vypocet smérodatnych odchylek odhadd parametrii, uvedenych v zdvorce, byly vyuZity robustni stan-
dardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimatoru (HAC estimétor, tedy vzhledem k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentn{
estimator).
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Tabulka 5.5: Odhady koeficient Okunova vztahu pro Polsko

Ctvrtletni data Meésicni data
Koeficient R? Koeficient R?
Staticky model

Celé obdobi -0,489***  (0,167) 0,22 -0,013  (0,035) 0,00-
2001:1-2015:2  -0,546***  (0,163) 0,25 - =) -
2015:3-2019:2 0,089 0,127)  0,02- - =) -

Modely s asymetrii a nelinearitou

Kladnd mezera vystupu -0,508%* 0,279) 0,22 -0,038  (0,052) 0,02-
2001:1-2015:2  -0,536%* 0,274) 0,25 - -) -
2015:3-2019:2  -0,185 0,187) 0,21 - -) -

Zéapornd mezera vystupu -0,469%* (0,201) 0,006  (0,042)
2001:1-2015:2  -0,557***  (0,185) - -)
2015:3-2019:2  0,307** (0,084) - -)

Rozdil mezer vystupu -0,039 (0,358) -0,044  (0,068)
2001:1-2015:2 0,022 (0,338) - =)
2015:3-2019:2  -0,492%* (0,206) - (=)

Kladnd mezera nezaméstnanosti -0,376%* 0,194) 0,23 -0,004  (0,037) 0,01-
2001:1-2015:2  -0,390%** 0,184) 0,29 - -) -
2015:3-2019:2  0,388** 0,171)  0,06- - =) -

Zapornd mezera nezaméstnanosti  -0,644%*%*  (0,230) -0,020  (0,055)
2001:1-2015:2  -0,808***  (0,186) - =)
2015:3-2019:2 0,051 (0,140) - -)

Rozdil mezer nezaméstnanosti 0,268 (0,298) 0,015 (0,067)
2001:1-2015:2 0,418 (0,259) - =) -
2015:3-2019:2 0,338 (0,220) - =) -

Lineérni ¢len -0,479***  (0,157) 0,22 -0,017  (0,030) 0,04-
2001:1-2015:2  -0,539***  (0,153) 0,25 - -) -
2015:3-2019:2 0,042 0,110) 0,12 - -) -

Kvadraticky ¢len -0,042 (0,095) -0,007  (0,006)
2001:1-2015:2  -0,026 (0,087) - =)
2015:3-2019:2  -0,163** (0,068) - -)

Dynamické modely

Maximalni zpozdéni 1 -0,727 0,481) 0,89 -0,222  (0,178) 0,90
2001:2-2015:2  -0,885%* 0,429) 0,89 - =) -
2015:3-2019:2 1,869 (1,631) 0,89 - =) -

Maximélni zpoZdéni 2 -0,600 (1,286) 0,92 -0,209  (0,696) 0,90
2001:3-2015:2  -0,770 0,451) 0,92 - -) -
2015:3-2019:2  1,379** 0,605) 0,91 - -) -

Maximadlni zpozdéni 3 -0,442 0,387) 0,92 -0,181 (0,833) 0,91
2001:4-2015:2  -0,629* (0,340) 0,92 - =) -
2015:3-2019:2 1,514 (1,454) 0,93 - -) -

Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé odhadid modeli Okunova vztahu. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou
koeficienty statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné¢ vyznamnosti. Symbol ’-’ u koeficientu determi-
nace oznaluje, Ze je statisticky nevyznamny na 10% hladin& vyznamnosti. Pro vypocet smérodatnych odchylek
odhadt parametrti, uvedenych v zdvorce, byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu
estimdtoru (HAC estimator, tedy vzhledem k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentni estimator).
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5.1.2 Empirické odhady Okunova vztahu pro regiony zemi V4

Odhady Okunova vztahu na agregované trovni naznacuji oslabeni vazby mezi hospodarskym cyklem
a mezerou nezaméstnanosti v obdobi poslednich péti let. V této Casti kapitoly se tedy podivdme na to,
jestli je tato vazba oslabena napfi¢ vSemi regiondlnimi trhy prace jednotlivych zemi. V pripadé€ prace s
regiondlnimi daty netestujeme samostatné strukturdlni zlomy pro kazdy z regionti, ale mozny strukturaln{
posun v hodnotam Okunovych koeficientd budeme zkoumat v ramci srovnani odhadt na celém vzorku
let 2000 aZ 2019 a dil¢ich obdobich zahrnujici obdobi pfed krizi roku 2008, tedy obdobi 2000 az 2007,
dale pak obdobf po této krizi (roky 2008 az 2013) a ndsledné obdobi poslednich péti let, tedy 2014 az
2019.

V piipadé odhadi regionalnich Okunovych koeficientii pro Ceskou republiku je z obrézki 5.3 a 5.4
patrnd heterogenita. Hodnoty Okunova koeficientu bliZici se nule, coz odpovida niz$i mife flexibility v
tomto pojeti, jsou vyznaceny Cerveng, hodnoty odpovidajici flexibilngjsim trhiim prace, tedy vice za-
pornym koeficientim, jsou oznaceny Zlut€. Na celém vzorku se odhady pohybuji v rozmezi —0, 42 aZ
—0, 15. Jako region s nejnizsi mirou flexibility 1ze videét Prahu a Stfedocesky kraj které jsou prokazatelné
nejniz8i na Ctvrtletnich i mé&sinich datech, a to i v rdmci dil¢ich obdobi let 2000-2007 a 2008-2013. V
téchto krajich také nedochazelo k Zadnému posunu flexibility v téchto dvou obdobich. Vys$si miru flexi-
bility v pokrizovém obdobi naopak prokazaly kraje Olomoucky a Zlinsky. V ostatnich krajich doSlo mezi
obdobimi 2000-2007 a 2014-2019 k rdstu flexibility a v poslednich 5 letech pak opét k poklesu danym
rustem celé ekonomiky a previsu nabidky volnych pracovnich mist nad poptavkou. Z pohledu na regio-
mirou nezaméstnanosti (rozmezi 3,5 % az 6,5 %), kdy Praha vykazuje extrémni hodnoty tésnosti trhu
price, k nadprimérnym hodnotam lze pfifadit i podil ve nezaméstnanych s podporou nezaméstnanosti
ve vy$i 44 % (v predkrizovém obdobi a téméf 34 % v pokrizovém obdobi). Praha vykazuje nadprimérné
hodnoty podilu nezaméstnanych s vysokoskolskym vzdélanim ve vSech obdobi (v rozmezi 11 % pro
obdobi let 2000-2007 az 18 % v obdobi let 2014-2019. S ohledem na nejnizsi podily dlouhodobé neza-
méstnanych prispivd k nizké flexibilité pravdépodobné problém vysoké fluktuace téchto vysoce kvalifi-
kovanych potencidlnich zaméstnanct, které nepatii mezi absolventy (podil nezaméstnanosti absolventt
patii v Praze v ramci Ceské republice k nejniz§im). Srovname-li vyvoj v jednotlivych obdobich, vidime,
Ze u vSech regiont doslo k celkovému ristu Okunova koeficientu, coz je v souladu se zavéry pro ce-
lou Ceskou republiku. Nicméné heterogenita v rozd&leni flexibility vyrazné poklesla, ale na regionalni
urovni (pro Ctvrtletni data) je stale proticykli¢nost vztahu mezery regionalni miry nezaméstnanosti a me-
zery vystupu stdle patrnd. Je to ddno tim, Ze v tomto piipadé predpokldddme, Ze se rovnovdzné tirovné
nezaméstnanosti mohou napii¢ regiony lisit. K obdobnym zavértim lze dospét i s vyuzitim mési¢nich
dat. V tomto piipadé je vak vliv mezery vystupu (indexu primyslové produkce) nevyznamny ve vSech
piipadech a ukazuje se jeho omezend schopnost reflektovat celkovy rtst vSech sektorit ekonomiky, coZ
mizZe byt na urovni kraju dulezité. Tento fenomén je pozorovatelny v obdobi let 2014-2019 ve vSech
zemich Visegradské skupiny.

Obrazky 5.5 a 5.6 ukazuji vysledky odhadu Okunova koeficientu v piipadé Slovenska. Na odhadech
pro ctvrtletni dat vy¢niva v rdmci celého obdobi i obdobi let 2000-2007 a 2008-2013 relativné nizka
hodnota koeficientu u Bratislavského kraje a Trnavského kraje. Podobné jako tomu bylo v piipadé Ceské
republiky se jedna o kraje s nizkou mirou nezaméstnanosti a vysokou mirou volnych pracovnich mist

Y s

(viz ptiloha D). V pripadé Bratislavy vSak rozdil spociva v nejvyssim podilu nezaméstnanych absolventt
(t€méf 10 % v obdobi let 2000-2007) a nejvyssim podilu osob pobirajicich ptispévek v nezaméstnanosti
(na zékladé dat za obdobi 2000-2007). S ohledem na nizky podil nezaméstnanych osob mladsich 24 let
a star§ich 55 let (oproti ostatnim regioniim), mtiZe byt pficinou nizké flexibility praveé vyssi zastoupeni
osob ve véku 25-54 let. Toto nicméné neplati pro Trnavsky kraj. V obou zminovanych krajich je jednim
ze specifik vyssi podil kratkodob€ nezaméstnanych. Ve vSech regionech dochazi k ristu flexibility mezi
obdobim 2000-2007 a 2008-2013. V obdobi 2014-2019 1ze pozorovat mimoradny narlst flexibility u
krajt zilinského a Trencianského, coz je zpisobeno velmi dobrou uplatnitelnosti nizko kvalifikovanych
nezaméstnanych (na dkor podilu vysokoskolsky vzdélanych nezaméstnanych, ktery sice narostl, ale jen

relativné, nikoliv v absolutnim vyjadfent jejich poctu), zvySila se i uplatnitelnosti mladsich osob ve véku
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Odhady Okunova koeficientu pro regiony Ceské republiky (étvrtletni data)
2000-2019 2000-2007

<-0.7 -0.6 -0.5 -0.4 -0.3 -0.2 -0.1 >0 <-0.7 -0.6 -0.5 -0.4 -0.3 -0.2 -0.1 >0

2008-2013 2014-2019

<-0.7 -0.6 -0.5 -0.4 -0.3 -0.2 -0.1 >0 <-0.7 -0.6 -0.5 -0.4 -0.3 -0.2 -0.1 >0

Obrazek 5.3: Odhady Okunova koeficientu pro regiony Ceské republiky na Gtvrtletnich datech
Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadi statického modelu Okunova vztahu. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.

Odhady Okunova koeficientu pro regiony Ceské republiky (mésiéni data)
2000-2019 2000-2007

2008-2013 2014-2019

<-0.2

Obrizek 5.4: Odhady Okunova koeficientu pro regiony Ceské republiky na mési¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé odhadu statického modelu Okunova vztahu. Symboly *, *%#, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.
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do 24 let.
Odhady Okunova koeficientu pro regiony Slovenska (Ctvrtletni data)
2000-2019 2000-2007
<-0.7 -0.6
2008-2013 2014-2019
‘ ] . TN | ] ‘ .. [ T
<-0.7 -0.6 -0.5 -0.4 -0.3 -0.2 =0.1 >0 <-0.7 -0.6 -0.5 -0.4 =0.3 -0.2 =0.1 >0

Obrazek 5.5: Odhady Okunova koeficientu pro regiony Slovenska na ¢tvrtletnich datech
Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadu statického modelu Okunova vztahu. Symboly *, **, *¥* oznauji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.

Obréizky 5.7 a 5.8 ukazuji vysledky odhadu Okunova koeficientu pro Mad’arsko. Tyto obrazky (uz
jen s ohledem na pocet analyzovanych regionti) neukazuji na né&jaky jasny vzorec chovani pokud jde
srovnani flexibility trhi prace napfi¢ jednotlivymi regiony (kromé obdobi poslednich let ukazujici na
nulovou reakci nezaméstnanosti na ekonomicky rist danou i v tomto pripadé soustavnym poklesem miry
nezaméstnanosti a ristem miry pracovnich mist). PfestoZe regiony Budapest’, Pest’, Békés a Somogy
vykazuji nejniZ$i hodnoty miry flexibility, méfené odhadem Okunova koeficientu, ve vSech téchto pfipa-
dech (a plati to i pro ostatni regiony) do§lo mezi obdobimi 2000-2007 a 2008-2013 k vyraznému nartstu
efektivity, coZ s sebou pfindsi jak prudky rist nezaméstnanosti t€sné po krizi roku 2008, tak i relativné
rychlé oziveni na trhu prace v souvislosti s navratem Mad’arské ekonomiky do ristové fiaze hospodai-
ského cyklu. Podivdme-li se opét na strukturu miry nezaméstnanosti (viz pfiloha E) ve vySe zminénych
krajich, mizeme vidét extrémni podil vysokoSkolsky vzdélanych nezaméstnanych v region Budapest’,
témer 18 % za celé obdobi a témer 15 % za obdobi let 2008-2013 (a naopak velmi nizky podil neza-
meéstnanych osob s nejniz$im dosaZenym vzdélanim). Vysvétleni nizké flexibility tak je dano podobnou
roli vysokoskolsky vzdélanych nezaméstnanych, jak bylo diskutovano v rdémci regionii Ceské republiky,
druhym faktorem je miiZe byt i jeden z nejvysSsich podili nezaméstnanych osob ve véku 55 let a vice,
odpovidajici 27 % (a s tim spojeny nizky podil nezaméstnanych absolventti). Region Budapest’ spolu
s oblasti Pest'ské Zupy (Pest) navic vykazuje i jedny nejvyssich podili nezaméstnanych osob pobiraji-
cich né€kterou z forem pfispévkll v nezaméstnanosti (pres 30 %). V piipadé regionu Somogy je jedinym

TV

pozorovatelnym specifikem vysoky primérny podil nezaméstnanych s nejniz§im dosazenym vzdélanim

(téméx 76 %), ktery v tomto regionu muze prispivat k nizsi flexibilité. U region Békés zadné pozorova-
telné charakteristiky ni¢im specifické oproti jinym regioniim Mad’arska nejsou, a niz$i flexibilitu tak je
nutné prisoudit nepozorované heterogenité tohoto regionu.

Obrazky 5.9 a 5.10 ukazuji vysledky odhadu Okunova koeficientu v piipadé Polska. Mési¢ni od-

hady neukazuji Zddny prokazatelny vztah mezi ekonomickou aktivitou a nezaméstnanosti, jak jiz bylo
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Odhady Okunova koeficientu pro regiony Slovenska (mésicni data)

2000-2019 2000-2007
<-0.2 0.16 -0.12 -0.08 0.04 >0 <02 -0.16 -0.12 .08 -0.04 >0
2008-2013 2014-2019

<-0.2 -0.16 -0.12 -0.08 -0.04 >0 <-0.2 -0.16 -0.12 -0.08 -0.04 >0

Obrazek 5.6: Odhady Okunova koeficientu pro regiony Slovenska na mési¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadu statického modelu Okunova vztahu. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.

Odhady Okunova koeficientu pro regiony Mad’arska (ctvrtletni data)

2000-2019 2000-2007
<-0.7 -0.6 -0.5 -0.4 -0.3 -0.2 -0.1 >0 <-0.7 -0.6 -0.5 -0.4 -0.3 -0.2 -0.1 >0
2008-2013 2014-2019

<-0.7 -0.6 -0.5 -0.4 -0.3 -0.2 -0.1 >0 <-0.7 -0.6 -0.5 -0.4 -0.3 -0.2 -0.1 >0

Obrazek 5.7: Odhady Okunova koeficientu pro regiony Mad’arska na Ctvrtletnich datech
Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadi statického modelu Okunova vztahu. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.
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Odhady Okunova koeficientu pro regiony Mad’'arska (mésicni data)
2000-2019 2000-2007

9

<-0.2 20.16 -0.12 -0.08 -0.04 -0.16 20.12 -0.08 0.04 >0
2008-2013 2014-2019

v
o
N
o
()

<-0.2 20.16 0.12 -0.08 0.04 >0 <-0.2 0.16 012 -0.08 0.04 >0
Obrazek 5.8: Odhady Okunova koeficientu pro regiony Mad’arska na mési¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu statického modelu Okunova vztahu. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné¢ vyznamnosti.

zminéno v pripadé analyzy na agregitni drovni. V rdmci Ctvrtletnich dat jsou ve vSech regionech patrné
vysoké hodnoty Okunovych koeficientd (nepocitime-li obdobi poslednich 5 let), i kdyZ je zejména v
piipadé obdobi 2008-2013 patrné velkd nejistota spojend s nékterymi odhady, coz miZe byt spojeno se
specifickym, vzhledem k okolnich zemi atypickym pribéhem ekonomického vyvoje v obdobi krize roku
2008. V tomto pripadé tak Ize vidét pokles flexibility jen u obdobi let 2014-2019. Z pohledu na obrazek
5.9 odhadi Okunova koeficientu v obdobi let 2000-2019 (a rovnéZ i v ostatnich obdobich), patii mezi
regiony s nejnizsi mirou flexibility vojvodstvi Lubuskie a Podkarpackie. Pokud se podivime na jejich
charakteristiky ilustrované v pifloze F, jednd se v pfipadé Lubuskieho regionu o region s nadprimérnym
podilem nezaméstnanych s vysokoSkolskym vzdélanim (v rozmezi 11 % az vice nez 15 %), s nadpri-
mérnym podilem nezaméstnanych mladsich 24 let a podprimérnym podilem osob pobirajicich piispévek
nezaméstnanosti (kolem 10 % ve vSech obdobich). Oba regiony se vyznacuji i vys$$i podilem nezamést-
nanych absolventt (pfesahujici hodnotu 6 %). Jedinecnym faktorem pro oba regiony je nicméné podil
dlouhodobé nezaméstnanych, ktery v priméru piekracuje v obdobi let 2000-2019 hodnotu 46 % a patii
i v dalsich dil¢ich obdobich vzdy k nejvyssim.
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Odhady Okunova koeficientu pro regiony Polska (étvrtletni data)

2000-2019 o 2000-2007 "
-0.1 -0.1
-0.2 -0.2
-0.3 -0.3
0.4 -0.4
0.5 -0.5
0.6 -0.6
<0.7 <-0.7
" 2014-2019 "
0.1 -0.1
0.2 -0.2
0.3 -0.3
-0.4 -0.4
0.5 -0.5
-0.6 -0.6
<-0.7 <-0.7

Obrazek 5.9: Odhady Okunova koeficientu pro regiony Polska na Ctvrtletnich datech

Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadu statického modelu Okunova vztahu. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova

vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.

Odhady Okunova koeficientu pro regiony Polska (mésicni data)

2000-2019

2000-2007

>0 >0
-0.04 -0.04
-0.08 -0.08
-0.12 -0.12
-0.16 -0.16
<-0.2 <-0.2
2008-2013 >0 2014-2019 >0
0.04 -0.04
0.08 -0.08
0.12 -0.12
0.16 -0.16
<-0.2 <-0.2

Obrazek 5.10: Odhady Okunova koeficientu pro regiony Polska na mési¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadi statického modelu Okunova vztahu. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.



5.2 Modely Beveridgeovy krivky 72

5.2 Modely Beveridgeovy krivky

Jak bylo prezentovano v kapitole 2.1.1, zdkladni verzi Beveridgeovy kiivky, vychazejici z rovnice (2.6)
nebo rovnice (2.7), 1ze specifikovat v podobé

logu; = a+ Blogv + €, 5.9

kde mira nezaméstnanosti, u;, a mira volnych pracovnich mist, vy, jsou vyjadieny v logaritmech. Parame-
try « a 8 jsou parametry redukované podoby modelu popsaného rovnicemi (2.6) popt. (2.7). Konkrétné v
piipadé Beveridgeovy kiivky zaloZené na parovaci funkci s konstantnimi vynosy z rozsahu definovanymi
v rovnici (2.2) lze rovnici (2.6) prepsat do tvaru

1 s
logu:Elog m
1
:E(logs—logmu—(l—g)logv)
1 1 —¢
=—logs— -logu— log v, (5.10)
: e e

kde pro ptipomenuti ¢len p odpovida efektivité parovaciho procesu, ktery zptsobuje (v rovnovaze, tedy
v dlouhodobém horizontu) posuny celé Beveridgeovy kifivky, s odpovidd parametru miry separace a
parametr £ € (0; 1) odpovidd podilu nezaméstnanych na celkovém poétu vytvotfenych svazkl. Parametry
redukovaného modelu tedy Ize vyjadrtit jako

azélogs—élogu, (5.11)
1-¢

- _ _ 5.12

B ¢ (5.12)

V obecnéjsim pojeti Beveridgeovy kiivky zaloZené na parovaci funkci z rovnice (2.4) lze pro parametry
redukované podoby modelu, vychdzejici z rovnice (2.7), prepsat do tvaru

o= glllogs—glllogu*, (5.13)
5:—1_52. (5.14)
&1

Clen p* = p /L'=%17% odpovida mife efektivity parovaciho procesu zahrnujici ¢4st variability v celkové
pracovni sile, tedy v logaritmické podobé plati log pu* = log u — (1 — & — &2) * log L. Parametr « tak
Ize zapsat jako

1-&—&

11 1
a=—logs— —
© &1

log L. 5.15
&1 &1 °8 (>.15)

log 11 —
(5.16)

VySe uvedeny vztah mezi parametry strukturdlni a redukované podoby modelu je nutné chipat z dlouho-
dobého pohledu (v kontextu rovnovazného, tedy ustdleného stavu). V empirickych aplikacich pak diky
pritomnosti ndhodné slozky, ¢; 1ze tento ndhodny ¢len chapat jak z pohledu moznych kratkodobych vy-
kyvi v efektivité parovactho procesu, tak i prfipadné v kontextu moznych fluktuaci v mife separace.
Modifikace zdkladni varianty Beveridgeovy kfivky bude zaloZena na odhadu mozné asymetrie ve
vzdjemné dynamice miry nezaméstnanosti a miry volnych pracovnich mist. Bude nés zajimat zejména
situace, jestli se tato asymetrie projevuje v rozdilnych fazich hospodéiského cyklu. Oproti asymetrii

modelované v rdmci Okunova vztahu zde budeme uvaZovat pouze variantu kladné a zaporné mezery
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vystupu, a to z toho divodu, Ze se v modelu Beveridgeovy kiivky mezera nezaméstnanosti nevyskytuje
a nevyuZziva. Beveridgeovu kfivku s moZnou asymetrif 1ze zapsat jako

loguy = a1 + ao Dy, + 51 log vy + B2 log vi Dy + €, 5.17)

kde Dy je uméld proménnd nabyvajici hodnotu 1, pokud je mezera vystupu v Case ¢ kladnd, tedy y > 0 a
nula jinak. V této specifikaci pak droviiovd konstanta v pfipadé kladné mezery vystupu odpovidé souctu
a1 + ag a v piipade zaporné mezery vystupu nabyva tento koeficient hodnoty «;. Koeficient elasticity
miry nezaméstnanosti vzhledem k mife volnych pracovnich mist je v piipadé kladné mezery vystupu
roven souctu 31 + P2 a v piipadé zaporné mezery vystupu je tato elasticita rovna koeficientu 3. Exis-
tence asymetrie a jejf statistickd vyznamnost bude testovana standardnim testem vyznamnosti parametrii
«g resp. Bo. Rozdily ve zménach droviiové konstanty odpovidaji strukturdlnim posuniim Beveridgeovy
ktivky, oproti tomu zmény v parametru 3 reflektuji zménu v odpovidajici elasticité.

Dynamicka verze Beveridgeovy krivky vychdzi opét z podoby autoregresniho modelu rozlozenych
zpozdéni (ARDL modelu) a vyuZijeme ji pro odhad o¢ekavanych dlouhodobych dopadd ve zménéch lo-
garitmu miry volnych pracovnich mfist na logaritmus miry nezaméstnanosti. Vysledny dlouhodoby mul-
tiplikator tak odpovida dlouhodobé elasticité tohoto vztahu. V piipadé Beveridgeovy kfivky je podoba
ARDL modelu déna jako

k k
Alogus = v+ 6y logus—1 + 6 logve—1 + Z 0;' Alogus—; + Z 0 Alogvi_; + €, (5.18)
i=1 i=1

kde k£ odpovidd maximalnimu fadu zpoZdéni. Dlouhodoby koeficient elasticity je dan jako vliv logaritmu
miry volnych pracovnich mist na logaritmus miry nezaméstnanosti v ustdleném stavu, tedy v ptripadé, kdy
se obé dvé tyto veli¢iny neméni a jejich diference (stejné jako ndhodnd sloZzka) jsou nulové, tedy

0=+ 6y logu+ &;loguv, (5.19)
tedy
0p
logu =——_7. (5.20)
i

Dlouhodoby koeficient elasticity, ¢, je tudiZ definovan jako
%
5y

b= (5.21)

s M2z

V ramci dynamického modelu Beveridgeovy kiivky bude maximalni fdd zpoZdéni, k, volen aZ na hod-
notu 3, coz ma opét prakticky diivod spocivajici v tom, Ze zejména u Ctvrtletnich dat by vyssi hodnoty
mohly vést k nepfesnym odhadiim smérodatnych odchylek jednotlivych parametrii véetné parametru
dlouhodobé elasticity. Tento koeficient, jakozto podil dvou koeficientd, je nelinedrni funkci parametrt
modelu. Smérodatné odchylky tak budou aproximativné odhadnuty stejn€ jako tomu bylo u dlouhodo-
bého Okunova vztahu pomoci Delta metody i simulacni metody, zaloZené na simulaci 10000 vzorkt
parametrt (viz kapitola 5.1). Na zdkladé odhadii obéma metodami jsou prezentovany vysledky zaloZzené
na metodé vedouci k niZ$i hodnotim smérodatnych odchylek odhadi parametrd.

Parametry v jednotlivych rovnicich pro odhad Beveridgeovy ktivky jsou odhadovany na Ctvrtletnich
a mésicnich agregovanych i regiondlnich datech zemi V4 v obdobi let 2000 az 2019 (zdrojova data jsou
podrobnéji popsdna v kapitole 4), s vyuZitim dat sezénné ociSténém poctu registrovanych nezaméstna-
nych na konci daného obdobi, U. V pfipadé miry volnych pracovnich mist jsou vyuZity tidaje zaloZené
na modifikované statistice zaloZené na poctu volnych pracovnich mist v priibéhu daného obdobi, vypodi-
tdno jako soucet volnych pracovnich mist na konci pfedchoziho obdobi a nové vytvofenych pracovnich
mist v daném obdobi (viz definice proménné V' _full v kapitole 4). V tomto ohledu tedy explicitné ne-
rozliSujeme stav a pritok volnych pracovnich mist, jako v praci Galu§¢dk — Miinich (2007), a drZzime
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se puvodniho pojeti Beveridgeovy kiivky, kdy pritok pracovnich mist zahrnujeme do ukazatele volnych
pracovnich mist v daném obdobi. V piipad€ prace s Ctvrtletnimi daty je nutné zdtiraznit, Ze se jedna o
data pfislusejici poslednimu mésici daného Ctvrtleti. Miry nezaméstnanosti i volnych pracovnich misty
jsou na agregatni i regiondlni drovni sezénné ocisténa. Parametry vSech specifikaci modelt byly odhad-
nuty metodou nejmensich Ctvercd. V piipadé regiondlnich dat byla zvolena zdkladni verze Beveridgeova
vztahu, tedy rovnice (5.9). Zakladni varianta Beveridgeovy kfivky definovana rovnici (5.9) je v pfipadé
agregovanych dat zdkladem testovani moZznych strukturdlnich zlomd. S ohledem na moZnou pfitomnost
autokorelace ndhodnych slozek byly pro vypocet smérodatnych odchylek parametrii vyuZity robustni
standardn{ chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimétoru (HAC estimator).

5.2.1 Empirické odhady Beveridgeovy krivky pro zemé V4

Pro vyhodnoceni flexibility trhii prace se zaméfime zejména na hodnoceni koeficientu elasticity neza-
méstnanosti vzhledem k volnym pracovnim mistim, kdy rdst této elasticity budeme prisuzovat ristu
flexibility. Toto pojeti je tak vhodny doplnénim pojeti flexibility skrze Okuntv koeficient, nebot’ miize
podpofit pfipadnou neefektivitu pozorovanou skrze nizké (v absolutni hodnoté) koeficienty v situaci vy-
soké tésnosti na trhu prace zpiisobené dlouhodobym ristem ekonomiky. Nicméné uz na tomto misté
kritce vyhodnotime i odhady droviiové konstanty, kterd v sobé zahrnuji strukturdlni posuny Beveridge-
ovy kfivky spojené se zménami zménami v mife separace pracovnich mist nebo mife efektivity parova-
ciho procesu. S ohledem na podobnosti ve vysledcich odhadii na ¢tvrtletnich i mési¢nich datech budou
v této kapitole prezentovany vysledky pro Ctvrtletni data. Vysledky odhadi pro mési¢ni data jsou pro
ucely ovéfeni robustnosti obsahem piilohy G. V piipadé odhadd dlouhodobych koeficientt se prislusny
multiplikator tyka pouze koeficientu elasticity. V pripadé testovani asymetrického vlivu v ¢asti obdobi
nebylo moZné tuto asymetrii identifikovat, nebot’ zde nebyla pritomna zapornd mezera vystupu (indexu
primyslové produkce) jako indikatorti mozné asymetrie.

Pro ilustraci mozny strukturalnich posunil v parametrech Beveridgeovy kiivky se nejprve podivame
na odhady jeho zdkladni verze danou rovnici (5.9) z pohledu rekurzivnich odhadi s rozsifujicim se
okénkem, zacinajicim obdobim let 2000 aZ 2006, a odhadl zaloZenych na posouvajicim se odhadovém

v v

okénku od roku 2000 o Sifce 6 let (coz je 24 pozorovani v piipadé Ctvrtletnich dat a 72 pozorovani pro

P s

data mésicni). Vysledky obou typi odhadd jsou pro Ctvrtletni data zobrazena na obrazcich 5.11 a5.12 a
pro mésicni data ndsledné na obrazcich G.1 a G.2 v piiloze G. Z obrazki je patrnd mozZnd nestabilita v
odhadech obou koeficientd, z tohoto diivodu budou provedeny i formaln{ testy strukturdlnich zlomd.

Tabulka 5.6 shrnuje vysledky testovani strukturdlnich zlomi v zdkladni verzi Beveridgeovy kiivky.
Podobné jako v piipadé testovani strukturalnich zlomi i v tomto pripadé byla pro mésicni i Ctvrtletni data
testovdna moZnost existence az 3 strukturdlnich zlomu. Principy testovani jsou obsahem kapitoly 3.4. Pro
pfipomenuti interpretace této tabulky plati, Ze statistiky SSR, BIC a LW Z ukazuji obdobi potencidl-
nich strukturdlnich zlomu zaloZenych na nejlepsi (tedy nejmensi hodnoté) kazdého z kritérii. Statistiky
supF ilustruji testovou statistiku a pfipadné udaj o zamitnuti nebo nezamitnuti nulové hypotézy 2 resp.
3 strukturdlnich zlomu o proti jednomu resp. 2 zlomum, a to véetné pfislusného dodate¢ného zlomu (po-
kud je k dispozici). Test endogennich zlomt uzavira statistika sekvencniho testovani, kde jsou postupné
testovany nejpravdépodobnéjsi zlomy spolu s uvedenim hladiny vyznamnosti, na které je tento zlom sta-
tisticky vyznamny. Statistika () LR predstavuje dopliujici test strukturdlniho zlomu v nezndmém case.
Pro kazdou zemi a frekvenci dat je pak uveden findlni zadvér o moZnych strukturdlnich zlomech, ktery
je zaloZen priméarné€ na procedufe sekvencniho testovani a jen v piipadé, kdy je tento test neprtikazny,
nicméné alespon jeden z ostatnich testii endogennich zlomu v nezndmém Case naznacuje mozny zlom
v nékterém z obdobi, je zaver zaloZen na QLR testu strukturdlniho zlomu v nezndmém Case (pripadné
v kombinaci se statistikami dle kritériif BIC a LWZ, pokud QLR test je na hrané 10% hladiny vyznam-
nosti). Zavéry o identifikovanych strukturdlnich zlomech jsou nésledné vyuzity v odhadech jednotlivych
modeld Beveridgeovy kiivky.

Tabulka 5.7 ukazuje odhady parametr Beveridgeovy kiivky pro Ceskou republiku. Odhady zéklad-

niho modelu ukazuji vyssi elasticitu nezaméstnanosti vzhledem k poctu volnych pracovnich mist v ob-
dobi od roku 2015. V tomto pojeti flexibility se tak ukazuje, Ze nizk4 reakce mezery nezaméstnanosti
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Tabulka 5.6: Test strukturdlnich zlomt v zakladnim modelu Beveridgeovy kiivky

Ceska republika Slovensko Mad’arsko Polsko
Test Zlom Statistika Zlom Statistika Zlom Statistika Zlom
Crvriletni data
SSR 2015:2 0,18 2014:4 0,49 2015:2 0,48 2015:3 0,87
2011:2 2007:4 2009:1 2011:3
2007:2 2003:4 2003:4 2006:4
BIC 2015:2 -5,58 2014:4 -4.56 2015:2 -4,61 2015:3 -4,02
2011:2 2007:4 2009:1 2006:4
2007:2 2003:4
LWZ 2015:2 -1,18 2014:4 -4,15 2015:2 -4,33 2015:3 -3,73
2011:2 2007:4 2009:1 2006:4
2007:2 2003:4
supF(2I1) 2014:3  46,7***  2015:1  42,0%**  2009:1 78,13% %% 2015:3 11,27*
supF(312) 2004:2 1,15 2009:2 8,54 2003:4  35,78%*%* 2011:3 9,56
Sekvenéni  2015:1 okk 2015:2 ok 2015:3 ok 2015:4 ok
2004:3 2005:1 2009:2 2005:1
2004:1
QLR 2009:1  140,7**%*  2015:3  237,5%*%  2016:2  238,21%**  2005:1 140,40%**
Zavér 2015:1 2015:2 2015:3 2015:4
2004:3 2005:1 2009:2 2005:1
2004:1
Meésicni data
SSR 2015:07 0,46 2015:02 1,52 2015:07 1,78 2015:10 2,63
2011:08 2007:12 2009:03 2011:09
2007:09 2004:01 2003:11 2007:01
BIC 2015:07 -6,01 2015:02 -4.,82 2015:07 -4,67 2015:10 -4,22
2011:08 2007:12 2009:03 2011:09
2007:09 2004:01 2003:11 2007:01
LWZ 2015:07 -5,77 2015:02 -4,58 2015:07 -4,45 2015:10 -4,04
2011:08 2007:12 2009:03 2006:12
2007:09 2004:01
supF(2I11)  2014:09 63,74*** 2015:05 119,2*** 2009:03 147,69***  2015:10  33,71%*%*
supF(312)  2003:01 0,43 2009:10  21,13***  2003:11  68,43***  20011:12 17,37**
Sekvenéni  2015:02 ok 2015:06 ok 2015:08 kK 2015:11 kK
2004:07 2005:01 2009:04 2005:03
2003:12
QLR 2009:02  268,0***  2004:01 386,7*** 2016:02 31542***  2005:03 331,87
Zavér 2015:02 2015:06 2015:08 2015:11
2004:07 2005:01 2009:04 2005:03
2003:12

Zdroj: Vlastni zpracovéani na zdkladé€ testd strukturdlniho zlomu zdkladni verze Beveridgeovy kfivky. Symboly *, **, *** oznacuji
vyznamnost pifslusného strukturdlniho zlomu na 10%, 5% resp. 1% hladin¢ vyznamnosti.
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Rekurzivni odhady konstanty Beveridgeova vztahu (Ctvrtletni data)

Ceska republika Slovensko
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Obrazek 5.11: Rekurzivni odhady droviiové konstanty Beveridgeovy kiivky v zemich V4 na ¢tvrtletnich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé odhadti statického modelu Beveridgeovy kfivky. Pro vypocet smérodatnych odchylek rekurzivnich odhadi
parametrd byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimdtoru (HAC estimdtor, tedy vzhledem k heteroskedas-
ticité a autokorelaci konzistentn{ estimator).

na rast v dasledku vysoké tésnosti na trhu prace neznamenda nutné problém v reakci nezaméstnanosti na
tento rist, a to ve zvySené mife. PiestoZe tedy nemusi byt vSechna nova pracovni mista obsazena ne-
zaméstnanymi, vy$si hodnota elasticity ukazuje, Ze poCet nezaméstnanych bude klesat mnohem rychleji
s timto nartistem volnych pracovnich mist. Naopak se ukazuje, Ze reakce nezaméstnanosti v obdobi let
2004 az 2014 (coZ zahrnuje i obdobi krize) na novou nabidku volnych pracovnich mist byla mnohem
mensi neZ tomu bylo v pfedchozim obdobi nebo v obdobi nisledujicim. Pokud se ale podivdme na moz-
nou asymetrii v koeficientu elasticity Beveridgeovy kfivky, tak vidime, Ze v obdobi poklesu ekonomiky
(kdy se snizoval pocet volnych pracovnich mist) se v priméru nezaméstnanost neménila (koeficient je
pri zdporné mezefe vystupu nevyznamny). To vypovida o o¢ekdvani firem, které se pres nabihajici krizi
nechtéli okamzité zaméstnanct zbavovat (s ohledem na ndklady spojené s jejim opétovnym najimanim,
zvlasté u kvalifikovanych zaméstnancii), nemuseli tak vnimat krizi jako dlouhodobou zélezitost. Asy-
metrie ve projevila jen v obdobi let 2000-2004 a 2004-2014, kdy se ukazuje statisticky prikazné vyssi
koeficient elasticity (v absolutnim vyjadieni) v pfipad€ zadporné mezery vystupu v obdobi let 2000-2004.
Nevyznamny koeficient elasticity Beveridgeova vztahu nastava v pripad¢€ zdporné mezery vystupu v
obdobi let 2004-2014. Pokud jde o odhady dlouhodobych koeficientli (dlouhodobého multiplikatoru) v
dynamické verzi modelu, nejsou odhady prili$ robustni. Pokles odhadu droviiové konstanty mezi obdo-
bim 2004-2014 a 2015-2019 ukazuje na moznost poklesu efektivity parovaciho procesu piipadné rtistu
v mife separace, coZ se s ohledem na rust tésnosti trhu prace nejevi jako pfijatelnd interpretace. Pri vyssi
tésnosti trhu prace bude nizsi pravdépodobnost uzavirani pracovnich pozic ze strany firem. Tento rist
tak je mozné prisoudit spiSe poklesu efektivity v parovani, coz bude podrobeno bliz§imu zkoumdni v
kapitole 6.

Tabulka 5.8 ukazuje odhady Beveridgeovy kfivky pro Slovensko. RovnéZ i v tomto piipade 1ze rist

elasticity spojovat s rdstem flexibility trhti prace Slovenska pfedstavované konceptem Beveridgeovy
kiivky a schopnosti trhu prace napliiovat volnad pracovni mista uchazeci o zaméstnani. Od roku 2015
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Tabulka 5.7: Odhady parametri Beveridgeovy k¥ivky pro Ceskou republiku (&tvrtletni data)

Uroviiové konstanta  Koeficient elasticity R?

Zdkladni model

Celé obdobi 2,190%%#%* (0,051) -0,545***  (0,088) 0,71
2000:1-2004:2  2,384%*%* (0,035) -0,597***  (0,096) 0,67
2004:3-2014:4  2,117%** (0,026)  -0,247***  (0,059) 0,56
2015:1-2019:2  2,219%** (0,028)  -0,734***  (0,021) 0,99

Model s asymetrii

Kladnd mezera vystupu 2,236% %% (0,073) -0,601***  (0,103) 0,72
2000:1-2004:2  2,267*** (0,003) -0,319***  (0,016) 0,86
2004:3-2014:4  2,147%** (0,032) -0,316*** (0,048) 0,71
2015:1-2019:2  2,218%** (0,032) -0,737***  (0,028) 0,99

Zépornd mezera vystupu  2,173%%% (0,060) -0,497***  (0,148)
2000:1-2004:2  2,412%%* 0,031) -0,637***  (0,108)

2004:3-2014:4  2,132***  (0,023) 0,082 (0,093)
2015:1-2019:2  2,248***  (0,023) -0,745***  (0,015)

Rozdil mezer vystupu 0,063 (0,090) -0,104 0,162)
2000:1-2004:2  -0,145***  (0,031) 0,318** (0,109)
2004:3-2014:4 0,015 (0,038) -0,398***  (0,100)
2015:1-2019:2  -0,030 (0,035) 0,008 (0,030)

Dynamické modely

Maximalni zpozdéni 1 - (-) -1,574 (8,276) 0,46
2000:1-2004:2 - =) 4,020 (5,357) 0,57
2004:3-2014:4 - =) -0,187* (0,099) 0,50
2015:1-2019:2 - (- -0,635 0,441) 0,36

Maximadlni zpoZdéni 2 - =) -0,072 (1,744) 047
2000:1-2004:2 - (=) -3,477%* (1,403) 0,80
2004:3-2014:4 - =) -0,199%* 0,113) 0,51
2015:1-2019:2 - =) -0,693* (0,405) 0,43

Maximalni zpozdéni 3 - (=) -0,470 (2,722) 0,48
2000:1-2004:2 - (=) -2,750%*%  (0,764) 0,82
2004:3-2014:4 - (=) -0,174 0,117) 0,52
2015:1-2019:2 - -) -0,676** 0,307) 0,65

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadi modeld Beveridgeovy kfivky. Symboly *, **,
*#% oznacuji, Ze jsou koeficienty statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznam-
nosti. Symbol ’-” u koeficientu determinace oznacuje, Ze je statisticky nevyznamny na 10%
hladiné vyznamnosti. Pro vypocet smérodatnych odchylek odhadti parametrt, uvedenych v
zavorce, byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimétoru
(HAC estimétor, tedy vzhledem k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentni estimdtor).
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Rekurzivni odhady elasticity Beveridgeova vztahu (Gtvrtletni data)

Ceska republika Slovensko
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Obrazek 5.12: Rekurzivni odhady koeficientu elasticity Beveridgeovy kiivky v zemich V4 na Ctvrtletnich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé odhadti statického modelu Beveridgeovy kfivky. Pro vypocet smérodatnych odchylek rekurzivnich odhadi
parametrd byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimdtoru (HAC estimdtor, tedy vzhledem k heteroskedas-
ticité a autokorelaci konzistentn{ estimator).

tak i Slovensko zaziva rist elasticity nezaméstnanosti vzhledem k volnym pracovnim mistdm, a to téméf
0 hodnotu 0,5 Podobné jako v piipadé Ceské republiky. Oproti Ceské republice dochdzi jen k mirn& od-
lisnému vlivu zaporné mezery vystupu, kdy sice reakce na pokles ekonomiky ze strany nezaméstnanosti
vzhledem k volnym pracovnim mistlim neni zcela nulovy, ale je vyrazné nizsi (v absolutni hodnot€) nez
reakce na rdst. Za pozornost stoji i zcela nulovy koeficient elasticity v obdobi let 2000 az 2004, ktery
vypovidd o nizké flexibilité slovenského trhu price v tomto obdobi, kdy zmény v nezaméstnanosti nere-
aguji na nardst poctu volnych pracovnich mist. Asymetrie se projevila jen v obdobi let 2005-2015 a kdy
v absolutni hodnoté poklesl koeficient elasticity v pfipadé zdporné mezery vystupu. Dlouhodobé koe-
ficienty elasticity se podarilo robustné identifikovat na celém obdobi, kdy jeho hodnoty jsou vyssi nez
kratkodobé elasticity, a to pravé s ohledem na vyrazny ndrist elasticity v obdobi poslednich 5 let. Rust
uroviové konstanty je pravdépodobné zplsoben poklesem efektivity trhu prace v pribéhu poslednich
let.

Tabulka 5.9 ukazuje odhady parametri Beveridgeovy kiivky pro Mad’arsko. Zaporny koeficient je v
tomto pripadé odhadnut na celém obdobi a obdobich let 2004-2009 a 2009-2015.. Koeficient v obdobi
od roku 2016 do roku 2019 se ukazuje jako kladny vyznamny (koeficient determinace je v tomto piipadé
také vyznamny). Z pohledu na data o vyvoji volnych pracovnich mist (viz obrdazek B.1 z pfilohy B) je
patrny pokles miry volnych pracovnich mist v tomto obdobi, ktery nicméné byl doprovazen poklesem
nezaméstnanosti (proto kladny koeficient). Vysvétlenim tohoto jevu lze vidét v poklesu odhadu droviiové
konstanty, ktery naznacuje vyrazny rist v efektivité parovaciho procesu piipadné doplnéném o pokles
miry separace. [ v tomto pfipadé je to dobrou motivaci zaméfit se bliZze na problematiku efektivity na
regiondln{ drovni (viz kapitola 6) i na drovni celé ekonomiky (viz kapitola 7). Asymetrie je pozorovatelna
jen v obdobi pied a v pocétku globalniho poklesu roku 2008. I v tomto piipadé lze pokles elasticity spojit
s tim, Ze intenzita propousténi v disledku krize byla v tomto obdobi mnohem mensi, neZ by tomu bylo
v obdobich jinych. Zajimavym zjisténim je vSak odhad dlouhodobé elasticity na celém obdobi, kde se
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Tabulka 5.8: Odhady parametrti Beveridgeovy ktivky pro Slovensko (Ctvrtletni data)

Urovitovd konstanta  Koeficient elasticity R?

Zdkladni model
Celé obdobi 2,524 %% (0,055) -0,269***  (0,060) 0,42
2000:1-2004:4  2,879%:** (0,032) 0,004 (0,070)  0,00-

2005:1-2015:1  2,416***  (0,047) -0,252***  (0,041) 0,65
2015:2-2019:2  2,840***  (0,068) -0,737***  (0,061) 0,95
Model s asymetrii

Kladnd mezera vystupu 2,402%*%%  (0,067) -0,324***  (0,062) 0,57
2000:1-2004:4 - -) - -) -
2005:1-2015:1  2,330***  (0,051) -0,302***  (0,081) 0,83
2015:2-2019:2  2,845%**  (0,079) -0,738***  (0,070) 0,95

Zapornd mezera vystupu  2,633%%%* 0,073) -0,137 (0,087)
2000:1-2004:4 - -) - -) -
2005:1-2015:1  2,548***  (0,015) -0,124***  (0,013)
2015:2-2019:2  2,811***  (0,028) -0,715***  (0,032)

Rozdil mezer vystupu -0,231%* (0,100) -0,188%* (0,095)
2000:1-2004:4 - -) - -) -
2005:1-2015:1  -0,218***  (0,052) -0,178** (0,085)
2015:2-2019:2 0,033 (0,084) -0,023 (0,077)

Dynamické modely

Maximalni zpozdéni 1 - -) -0,421%* (0,195) 0,48
2000:1-2004:4 - =) -0,115 (0,196) 0,10
2005:1-2015:1 - -) -0,250***%  (0,090) 0,67
2015:2-2019:2 - ) -0,404 (0,339) 046

Maximalni zpoZdéni 2 - (=) -0,400%* (0,195) 049
2000:1-2004:4 - =) -0,117 (0,460) 0,16
2005:1-2015:1 - -) -0,272%* (0,106) 0,68
2015:2-2019:2 - -) -0,223 0,344) 0,57

Maximalni zpoZzdéni 3 - =) -0,394% 0,229) 0,51
2000:1-2004:4 - =) -0,246 0,372) 0,19
2005:1-2015:1 - =) -0,270%**%  (0,105) 0,68
2015:2-2019:2 - -) -0,258 (0,193) 0,67

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadii modeld Beveridgeovy kfivky. Symboly *, **,
*#% oznacuji, Ze jsou koeficienty statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznam-
nosti. Symbol -’ u koeficientu determinace oznaluje, Ze je statisticky nevyznamny na 10%
hladiné vyznamnosti. Pro vypocet smérodatnych odchylek odhadl parametrt, uvedenych v
zdvorce, byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimatoru
(HAC estimator, tedy vzhledem k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentn{ estimator).
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vV s

ukazuje vyrazng vySsi vliv relativniho nardstu volnych pracovnich mist na relativni riist nezaméstnanosti
ve srovndni jak s krdtkodobym koeficientem, tak i s koeficienty ostatnich analyzovanych zemi.

Tabulka 5.9: Odhady parametrtii Beveridgeovy kiivky pro Mad’arsko (Ctvrtletni data)

Uroviiové konstanta ~ Koeficient elasticity R?

Zdkladni model

Celé obdobi 2,510%**  (0,071)  -0,398***  (0,106) 0,38
2000:1-2003:4  1,676***  (0,150)  0,662%%* (0,223) 0,50
2004:1-2009:1  2,450***  (0,031) -0,389***  (0,053) 0,82
2009:2-2015:2  2,619***  (0,036) -0,233***  (0,041) 0,53
2015:3-2019:2  0,796***  (0,121)  0,850***  (0,104) 0,56

Model s asymetrii

Kladnd mezera vystupu 2,396**%*  (0,096) -0,301* (0,169) 041
2000:1-2003:4 - -) - -) -
2004:1-2009:1  2,408***  (0,032) -0,301*** (0,057) 0,85
2009:2-2015:2  2,761***  (0,146) -0,369***  (0,125) 0,57

2015:3-2019:2 0,164 (0,524)  1,415%=* (0,481) 0,65
Zapornd mezera vystupu  2,562*%**  (0,064) -0,438***  (0,083)
2000:1-2003:4 - (&) - =) _

2004:1-2009:1  2,482***  (0,014) -0,461***  (0,026)
2009:2-2015:2  2,595***  (0,024) -0,167**%*  (0,034)
2015:3-2019:2  0,892*%**  (0,245)  0,760***  (0,191)

Rozdil mezer vystupu -0,166* (0,099) 0,136 (0,167)
2000:1-2003:4 - ) - ) -
2004:1-2009:1  -0,074**  (0,028) 0,160***  (0,055)
2009:2-2015:2 0,166 (0,137)  -0,201 (0,134)
2015:3-2019:2  -0,728 (0,536) 0,655 (0,484)

Dynamické modely

Maximalni zpozdéni 1 - ) -1,193***  (0,357) 0,48
2000:3-2003:4 - -) 0,589 (0,550) 0,46
2004:1-2009:1 - =) -0,521 (0,610) 0,20
2009:2-2015:2 - ) -0,396***  (0,053) 0,68
2015:3-2019:2 - ) -2,035 (1,289) 0,30

Maximaln{ zpozdéni 2 - =) -1,047%*%  (0,246) 0,52
2000:4-2003:4 - ) 0,773 0,527) 0,57
2004:1-2009:1 - =) -0,485* 0,277) 0,25
2009:2-2015:2 - -) -0,391***  (0,115) 0,73
2015:3-2019:2 - ) -5,491%* (2,438) 048

Maximaln{ zpozdéni 3 - -) -1,187***%  (0,305) 0,53
2001:1-2003:4 — ) 0,741%* (0,443) 0,65
2004:1-2009:1 - =) -0,496 (0,348) 0,33
2009:2-2015:2 - =) -0,385%* (0,164) 0,73
2015:3-2019:2 - ) -7,534 (5,278) 0,63

Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadi modeli Beveridgeovy kiivky. Symboly *, **,
*##% oznacuji, Ze jsou koeficienty statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vy-
znamnosti. Symbol ’-’ u koeficientu determinace oznacCuje, Ze je statisticky nevyznamny
na 10% hladin& vyznamnosti. Pro vypocet smérodatnych odchylek odhadd parametrd, uve-
denych v zdvorce, byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu
estimdtoru (HAC estimator, tedy vzhledem k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentn{
estimator).

Stejné tak jako byly podobné vysledky odhadd pro Ceskou republiku a Slovensko, dostivdme po-
dobné vysledky i v piipadé Mad’arska a Polska, jak naznacuje tabulka 5.10. PrestoZe je odhad elasticity
na celém obdobi relativné vysoky a dochdzi k jejimu sniZeni (v absolutni hodnoté) v obdobi 2005 aZ
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2015 (v pripadé Polska se nesetkdvame s takovymi dopady krize roku 2008 jako v pfipadé ostatnich
zemi skupiny V4), koeficient elasticity pro obdobi od posledniho Ctvrtleti roku 2015 je nevyznamny.
Pokles pozorované miry nezaméstnanosti doprovazeny mirnéj$im nariistem miry pracovnich mist (ve
srovnani s ostatnimi zemémi) je tak opét disledkem rdstu i vysoké efektivity trhu prace Polska v tomto
obdobi (tomu odpovida pokles odhadu droviiové konstanty). Z hlediska asymetrie je pozorovatelny vyssi
elasticita v obdobich poklesu, coZ ukazuje na vétsi zranitelnost Polského trhu prace vici negativnim eko-
nomickym Sokiim, v obdobi od roku 2005 nemél samotny relativni rist volnych pracovnich mist efekt
na pokles nezaméstnanosti, ten byl spiSe zpisoben zménami efektivity trhu prace.

Tabulka 5.10: Odhady parametri Beveridgeovy kiivky pro Polsko (Ctvrtletni data)

Uroviiové konstanta  Koeficient elasticity R?

Zdkladni model

Celé obdobi 2,363**%*  (0,059) -0,523*** (0,105) 0,57
2001:1-2004:4  3,051**%*  (0,019) 0,168***  (0,036) 0,68
2005:1-2015:3  2,477***  (0,044) -0,349%** 0,159) 0,18
2015:4-2019:2  1,798***  (0,207) 0,507 (0,516)  0,06-

Model s asymetrii

Kladnd mezera vystupu 2,288 (0,051) -0,632***  (0,210) 0,60
2001:1-2004:4  3,179**%*  (0,019) 0,304***  (0,014) 0,84
2005:1-2015:3  2,487***  (0,064) -0,070 (0,157) 0,32
2015:4-2019:2  1,798***  (0,207) 0,227 0,363) 0,57

Zapornd mezera vystupu  2,434%%% (0,051) -0,447***  (0,086)
2001:1-2004:4  3,000%**  (0,025) 0,117***  (0,027)
2005:1-2015:3  2,460%**  (0,027) -0,608***  (0,168)
2015:4-2019:2  2,671%**  (0,064) -1,527*** (0,171)

Rozdil mezer vystupu -0,146 (0,093) -0,185 (0,199)
2001:1-2004:4  0,180***  (0,024)  0,187***  (0,025)
2005:1-2015:3 0,027 (0,053) 0,537 0,219)
2015:4-2019:2  -0,893***  (0,185) 1,754***  (0,433)

Dynamické modely

Maximalni zpoZdéni 1 - =) -1,117%**%  (0,362) 0,58
2001:3-2004:4 - =) 0,139* 0,072) 0,51
2005:1-2015:3 - -) -0,932*%**%  (0,226) 0,72
2015:4-2019:2 - =) -3,982%* (1,692) 0,37

Maximalni zpozdéni 2 - -) -1,074#**%  (0,408) 0,57
2001:4-2004:4 - =) 0,137***  (0,045) 0,52
2005:1-2015:3 - =) -0,951***%  (0,244) 0,74
2015:4-2019:2 - -) -3,264%**%  (0,577) 0,73

Maximalni zpozdéni 3 - =) -1,086%* 0,471) 0,58
2002:1-2004:4 - =) 0,129%**  (0,029) 0,52
2005:1-2015:3 - -) -0,955%**%  (0,236) 0,74
2015:4-2019:2 - =) -38,04***%  (6,400) 0,82

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadi modelt Beveridgeovy kiivky. Symboly *, **,
*#% oznacuji, Ze jsou koeficienty statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznam-
nosti. Symbol -’ u koeficientu determinace oznaluje, Ze je statisticky nevyznamny na 10%
hladiné vyznamnosti. Pro vypocet smérodatnych odchylek odhadl parametrt, uvedenych v
zdavorce, byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimatoru
(HAC estimétor, tedy vzhledem k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentni estimdtor).

5.2.2 Empirické odhady Beveridgeovy krivky pro regiony zemi V4

Agregovany pohled na zmény ve flexibilité trhu prace reprezentované ristem elasticity v Beveridge-
ove kiivce nemusi nutn€ znamenat, Ze by se riste flexibility rozprostfel mezi regiony jednotlivych zemi
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rovnomérné. Podivame se tedy na odhady Beveridgeovy kiivky pravé z pohledu vztahu mezi nezamést-
nanosti a volnymi pracovnimi misty na regiondlni drovni.

Obrézky 5.13 a 5.14 ukazuji odhady parametri Beveridgeovy kiivky pro jednotlivé regiony Ceské re-
publiky. V piipadé koeficientu elasticity jsou vice negativni koeficienty, jako znak vetsi flexibility v pojeti
Beveridgeovy kfivky, oznaceny Zlutou barvou, koeficienty elasticity bliZici se nule se barvené priblizuji
barvé Cervené. Na podobné barevné $kdle jsou vyjadieny i odhady koeficientd droviiové konstanty, kde
vedou k poklesu efektivity parovaciho procesu. Odhady vétSiny regiondlnich elasticit potvrzuji zavéry z
predchozi kapitoly o poklesu elasticity (v absolutni hodnote€) mezi obdobimi let 2000-2007 a 2008-2013
s vyjimkou JihoCeského kraje doprovazené poklesem troviiové konstanty. Samotna flexibilita z pohledu
Beveridgeovy kfivky tak vzrostla zejména v obdobf let 2014-2019. Specificky se z tohoto pohledu jevi
Olomoucky kraj, ktery hodnoty elasticity vyssi nez -0,7 (v absolutni hodnote) dosahoval jiz v predkrizo-
vém obdobi. RovnéZ i pokles uroviiové konstanty zde byl vyrazny, podobné jako tomu bylo u Moravsko-
slezského kraje, Usteckého kraje i kraje Libereckého. Riist troviiové konstanty zaznamenala vyrazngji
zejména Praha. Moravskoslezsky kraj, Olomoucky kraj i kraj Ustecky se vyznacuji podprim&rnymi hod-
notami tésnosti trhu prace (ve srovnani s ostatnimi kraji) a také podprimérnymi hodnotami podilu osob
pobirajicich prispévek v nezaméstnanosti (pod 30 %). Tento faktor miZze byt vyznamny, nebot’ v piipadé
ekonomického ristu zde existuje vySs$i motivace nezaméstnanych bez podpory v nezaméstnanosti snazit
se najit praci. Rovnéz se jednd o kraje s nadprimérnymi hodnotami podilu dlouhodobé nezaméstnanych
(blizicich se 50 % v obdobi 2000-2007 a pres 40 % v obdobi let 2014-2019. Z pohledu na rozloZeni
hodnot koeficientti elasticity v obdobi 2014-2019 je patrna vysoka heterogenita.

Odhady konstanty Beveridgeova vztahu pro regiony Ceské republiky (étvrtletni data)

2000-2019 2000-2007
<1.5 1.7 1.9 21 23 25 27 29 >3 <15 1.7 1.9 21 23 25 2.7 29 >3

<1.5 1.7 1.9 21 23 25 27 29 >3 <15

Obrazek 5.13: Odhady troviiové konstanty Beveridgeovy kiivky pro regiony Ceska na Gtvrtletnich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadi statického modelu Beveridgeovy kfivky. Symboly *, #*, *#* oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.

Obrézky 5.15 a 5.16 ukazuji odhady parametri Beveridgeovy kiivky pro jednotlivé regiony Ceské
republiky. Z odhadii droviiové konstanty je patrné jasné rozdéleni na regiony vychodni, s vys$si mirou
nezameéstnanosti a na regiony zdapadni véetné Bratislavy. Ve vSech regionech s vyjimkou Bratislavy do-
§lo k poklesu troviiové konstanty spojené s narGstem efektivity parovaciho procesu. S vyjimkou let
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Odhady elasticity Beveridgeova vztahu pro regiony Ceské republiky (Gtvrtletni data)
2000-2019 2000-2007

Py
s

I
]
.6 -0.4 -0.2 >0

<1 -0.8 -0. <1

2008-2013

‘ I
-0.6 -0.4 -0.2 >0

< -0.8 <1

Obrazek 5.14: Odhady koeficientu elasticity Beveridgeovy kfivky pro regiony Ceska na Gtvrtletnich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu statického modelu Beveridgeovy kiivky. Symboly *, **_ *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.

2000-2007, kdy regiony vychodu (Presovsky, KoSicky a Banskobystricky kraj) z hlediska nezaméstna-
nosti nijak nereagovaly na zmény ve volnych pracovnich mistech, doslo v dalSich letech k homogenizaci
vSech regiont a regiony Slovenska tak vykazuji mnohem vétsi homogenitu z hlediska jejich schopnosti
reflektovat riist ve volnych pracovnich mistech.

Vyrazna homogenizace je patrnd i z vyvoje odhadt koeficientii Beveridgeovy kfivky pro Mad’arsko
prezentovaném na obrazcich 5.17 a 5.18. S vyjimkou severozapadnich regiont, které v letech 2008-2013
vykazovaly vy$s$i miru elasticity (a tedy flexibility trhii prace), vykazovaly ostatni regiony jen velmi nizké
¢i nevyznamné dopady zmén v dynamice volnych pracovnich mist na dynamiku nezaméstnanosti. Zde
vyCniva zejména region Gyor, ktery obecné vykazuje podprimérné hodnoty miry nezameéstnanosti po
celé zkoumané obdobi, a to na drovni od 2 % v soucasnosti do 5,5 % v obdobi po roce 2008 (nadprii-
mérnd je i tésnost trhu prace tohoto regionu). Ve vSech regionech se vSak ukazuje vyznamny riist mozné
efektivity parovactho procesu reprezentovany poklesem troviiové konstanty, ktery praveé dopliiuje nevy-
znamné ¢i nizké koeficienty elasticity.

Naopak co do odhadt uroviiové konstanty i elasticity Beveridgeovy kfivky jsou vysoce heterogenn{
regiony Polska, zobrazené na obrdzcich 5.20 a 5.20. Kromé zcela rozdilnych hodnot poklest a rdsti
v troviiové konstanté, jsou z hlediska odhadd koeficientu elasticity velmi atypické vojvodstvi Wielko-
polskie a Kujawsko-Pomorskie, které v obdobi 2013-2019 vykazuji zcela nevyznamné hodnoty elasticit
a nejvyrazngjsi pokles koeficientd tiroviiové konstanty (jakoZto kompenzujici faktor kompenzujici rds-
tem efektivity pokles nizké flexibility t€chto trhii prace). Jedna se pfitom o dva zcela rozdilné regiony,
kdy vojvodstvi Wielkopolskie vykdzalo mezi obdobimi 2000-2007 a 2014-2019 pokles primérné miry
Pomorskie, které také zaznamenalo pokles miry nezaméstnanosti z 21,2 % na 12,2 % a patfi k regiontim
s nejvyssi primérnou nezaméstnanosti v Polsku. Z pohledu na statistiky z piilohy E pfitom nejsou v
jednotlivych charakteristikach regiondlni nezaméstnanosti a jeji struktury pozorovatelné Zadné zasadni
rozdily. Zda se tak Ze piipadny rist efektivity je din nepozorovanymi charakteristikami. Podivame-li se
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Odhady konstanty Beveridgeova vztahu pro regiony Slovenska (Ctvrtletni data)
2000-2019 2000-2007

<1.5 1.7 1.9 21 23 25 27 29 >3 <5 1.7 1.9 21 23 25 27 29 >3

2008-2013 2014-2019

<1.5 1.7 1.9 21 23 25 27 29 >3 <15 1.7 1.9 21 23 25 27 29 >3

Obrazek 5.15: Odhady uroviiové konstanty Beveridgeovy kiivky pro regiony Slovenska na Ctvrtletnich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu statického modelu Beveridgeovy kiivky. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.

Odhady elasticity Beveridgeova vztahu pro regiony Slovenska (ctvrtletni data)

2000-2019 2000-2007
<A -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0 <A -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0
2008-2013 2014-2019

L

<1 -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0

Obrazek 5.16: Odhady koeficientu elasticity Beveridgeovy kfivky pro regiony Slovenska na Ctvrtletnich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhada statického modelu Beveridgeovy kfivky. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.

<41 -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0
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Odhady konstanty Beveridgeova vztahu pro regiony Mad'arska (¢tvrtletni data)
2000-2019 2000-2007

<1.5 1.7 19 21 23 25 2.7 29 >3 <15 1.7 1.9 21 23 25 27 29 >3
2008-2013 2014-2019

<1.5 1.7 19 21 23 25 27 29 >3 <15 1.7 1.9 21 23 25 2.7 29 >3

Obrazek 5.17: Odhady droviové konstanty Beveridgeovy kiivky pro regiony Mad’arska na ¢tvrtletnich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu statického modelu Beveridgeovy kiivky. Symboly *, #*, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.
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Obrazek 5.18: Odhady koeficientu elasticity Beveridgeovy kiivky pro regiony Mad’arska na Ctvrtletnich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhada statického modelu Beveridgeovy kfivky. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.
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na dal$i dvé vojvodstvi s nevyznamnou elasticitou (Lubiskie a Podkarpackie), miiZeme tento fakt spojit
s vyrazné€ nadprimérnym podilem dlouhodobé nezaméstnanych, jejichZ (nepozorované) charakteristiky
mohou odpovidat napf. odrazenym zaméstnanctiim, ktef jiZ na zmény v nabidce volnych pracovnich mist
nereaguji.

Odhady konstanty Beveridgeova vztahu pro regiony Polska (Gtvrtletni data)
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Obrazek 5.19: Odhady uroviiové konstanty Beveridgeovy kiivky pro regiony Polska na Ctvrtletnich datech
Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadu statického modelu Beveridgeovy kiivky. Symboly *, #*, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.
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5.3 Shrnuti

V této kapitole jsme se zaméfili na identifikaci flexibility trhli prace v zemich Visegradské Ctyrky, a to
z pohledu Okunova vztahu, ktery propojuje dynamiku mezery nezaméstnanosti a mezery vystup, a déle
pak z pohledu Beveridgeova vztahu (Beveridgeovy kiivky), ktery popisuje vazbu mezi nezaméstnanosti
a volnymi pracovnimi misty. Ukazuje se, Ze flexibilita v rdmci kazdého z té€chto pristupti nemusi byt
v plném souladu, nebot’ flexibilita vyjddfena jako intenzita reakce nezaméstnanosti na ekonomicky rist
predstavovana Okunovym koeficientem narazi na své limity v ptipadé nadmérného rtistu ekonomiky, kdy
se mira nezaméstnanosti dostava na nizké hodnoty, jak je tomu v obdobi od roku 2015. V této situaci
ekonomicky rist na jedné strané podporuje zvySenou tvorbu pracovnich mist, kterd se s vEtsi intenzitou
obsazuji (roste tedy elasticita nezaméstnanosti vzhledem k volnym pracovnim mistdm), ale tato volna
pracovni mista z(stdvaji ve vétsi mife neobsazena. K poklesu nezaméstnanosti tak spiSe prispiva rist
efektivity parovaciho procesu prezentovaného parovaci funkci, pfipadné pokles miry separace, tedy miry
zaniku novych i stavajicich pracovnich mist. Rist efektivity v kontextu Beveridgeovy kiivky mizZe byt
spojen i s vyssi fluktuaci zaméstnanci, ktefi se mohou stét kratkodobé nezaméstnanymi, aby vSak velmi
rychle zaplnili volné pracovni misto. Tento efekt by mohlo zachytit vyuZiti definice nezaméstnanych
jako souctu nezaméstnanych z predchoziho obdobi a nové pfichozich nezaméstnanych (vyuZijeme ji v
¢asti vénované primo odhadtiim efektivity, tedy kapitole 6). V ramci Okunova vztahu pracujici s dlouho-
dobymi odchylkami od trendu by vsak tato systematicky zvysena fluktuace vedla k nartistu rovnovazné



5.3 Shrnuti 87

Odhady elasticity Beveridgeova vztahu pro regiony Polska (¢tvrtletni data)
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Obrazek 5.20: Odhady koeficientu elasticity Beveridgeovy kfivky pro regiony Polska na ¢tvrtletnich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé€ odhadu statického modelu Beveridgeovy kfivky. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné¢ vyznamnosti.

nezaméstnanosti, takZe v mezefe nezaméstnanosti by se tento efekt dlouhodobého riistu ekonomiky nijak
neprojevil a ukazatel tohoto druhu flexibility zistava nizky, pfestoZe trh z pohledu schopnosti nezamést-
nanych uplatnit se na trhu prace diky ekonomického ristu funguje flexibilng.

V ramci odhadu Okunova koeficientu byl patrny pokles flexibility (oslabeni Okunova vztahu) ve
vSech zkoumanych ekonomikach. Na regiondlni drovni se jednalo zejména o kraje, s vysokym podilem
nezaméstnanych s vysokoskolskym vzdélanim, vysokou té€snosti trhu prace a zarovei nizkym podilem
(podprimérnym vuci ostatnim regiontim) u absolventt nebo nezaméstnanych osob do 24 let véku. Pfikla-
dem jsou regiony Praha a Stiedocesky kraj v Ceské republice, Bratislavsky a Trnavsky kraj na Slovensku
oblast Budapesté a Pesté v piipadé Mad arska nebo vojvodstvi Lubelskie v Polsku. Nékteré regiony s
nizkou flexibilitou v rdmci Okunova vztahu vSak vykazovaly zcela odli$né charakteristiky poukazujici
i na moznost dal§ich mechanismut spojenych spise s ristem flexibility ve smyslu Beveridgeovy kiivky
piipadné nepozorovanych individudlnich charakteristik téchto regionti nebo nezaméstnanych na indivi-
dudln{ drovni.

Beveridgeova kiivka ve v§ech zemich skupiny V4 vykazovala pokles flexibility v obdobf krize roku
2008, kdy pfipadny rtst volnych pracovnich mist vedl k vyrazné niz§imu poklesu nezaméstnanosti (v
relativnim vyjadfeni). Asymetrie v koeficientu elasticity Beveridgeovy kfivky u vétSiny zemi pouka-
zuje na skutecnost, Ze v obdobi poklesu ekonomiky (kdy se sniZoval pocet volnych pracovnich mist) se
v priméru nezaméstnanost neménila (koeficient je pfi zdporné mezefe vystupu nevyznamny nebo do-
konce kladny). To miZe byt spojeno s o¢ekavanim firem, které se pres nabihajici krizi nechtély okamzité
zaméstnancl zbavovat (s ohledem na naklady spojené s jejim op€tovnym najimanim, a to zvIasté u kvali-
fikovanych zaméstnancii) a nemusely tak vnimat krizi jako dlouhodobou zéleZitost. Z diivodu opatrnosti
vSak volna pracovni mista obsazovaly s vétsi opatrnosti.

Z hlediska regiondlnich odhadd elasticity v Beveridgeové kiivce se vysledky odhadli v rdmci zemfi a
Casovych obdobi nelisi od vysledki na celostitni irovni. Objevuji se vSak rozdily napfi¢ regiony. Oproti
relativni podobnosti elasticit nezaméstnanosti vzhledem k volnym pracovnim misttim v Mad’arsku vyka-
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zuje Polsko nejvetsi heterogenitu. VEt§i variabilita je i patrnd pro regiony Ceské republiky a Slovenska.
Vysledky odhadd Beveridgeovy kiivky upozornily i na roli v mozné zméné efektivity parovaciho pro-
cesu, coZ v tomto piipadé odpovidalo zméndm v odhadech droviiové konstanty, kdy pokles flexibility
(elasticity) byl obvykle doprovazen poklesem troviiové konstanty, tedy ristem efektivity, na coz upozor-
noval v pfipadé Spojenych statt Pater (2017).



Kapitola 6

Modelovani efektivity trhu prace zemi V4

Néplni této kapitoly budou odhady efektivity parovaci funkce na regiondlnich datech nezaméstnanosti a
faktort, které ji mohou ovlivnit. Za timto G¢elem vyuzijeme jednak odhady parovaci funkce zaloZené na
modelu panelovych dat s fixnimi vlivy a déle pak dva pfistupy vyuZivajici parametrické metody odhadu
efektivity, konkrétné tedy modely stochastickych mezi. Na zdkladé téchto odhadu se pokusime nalézt po-
dobnosti a odliSnosti mezi faktory efektivnosti napii¢ zkoumanymi ekonomikami, ¢im doplnime analyzu
zapocatou v ivahach a zménach efektivity v rdmci Beveridgeovy kfivky z kapitoly 5.

6.1 Modely efektivity

Pro tcely odhadii efektivity a jejich determinant pro regiondlni trhy prace zemi Visegradské skupiny
vyuZijeme tfi typy modelt diskutovanych v kapitole 3.2.1. Prvnim modelem bude model fixnich vlivi
pro panelova data v podobé vychazejici z 3.2.1

log My; = a; + &1 log Uy + &21og Vi + 7t + X B + €54, (6.1)

kde log M, je logaritmus poctu vytvorenych svazkl v regionu ¢ v Case ¢, ktery bude chapén jako loga-
ritmus poctu umisténych uchazecli o zaméstnani v daném region a obdobi, log U;; je logaritmus poctu
registrovanych nezaméstnanych v regionu ¢ v Case ¢ a log Vj; predstavuje logaritmus poctu volnych pra-
covnich mist v regionu ¢ v Case t. Fixn{ individudlni vlivy jednotlivych regionti jsou zachyceny v pa-
rametru «; a mozny trendovy vyvoj zachycuje Gasovy trend (a jemu piisluseji parametr 7). Clen X je
radkovy vektor obsahujici regiondlni a dalsi charakteristiky ovliviiujicich ¢i charakterizujicich trh prace
daného regionu.

Druhym modelem bude model stochastickych mezi ve specifikaci Battese a Coelliho z kapitoly 3.2.2.
Predpokladame obecnou podobu modelu

log My = a + &1 log Uiy + &2 log Vig + 78 + wir — vit, (6.2)
kde v;; = X;t8 + 0+ obsahuje regiondlné specifické faktory a dalsi charakteristiky ovliviiujici neefek-
tivitu ;. Vyrazy wy; a 6;; jsou ndhodné slozky spliujici vlastnosti definované v kapitole 3.2.2. Trend

ve vyvoji efektivity parovani je zachycen v ramci zahrnuti Clenu linedrniho trendu. V rdmci analyzy
robustnosti budou odhadovdany i varianty modelu predpoklddajici konstantni vynosy z rozsahu

log My = o+ Elog Uy + (1 — &) log Vi + 7t + wir — v (6.3)

Poslednim modelem je model stochastickych mezi s fixnimi vlivy diskutovany v ¢asti 3.2.3. Vycha-
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zime tedy z podoby modelu Pfedpokladdme model stochastickych mezi v nasledujici podobé

log Mt = v + &1 log Uit + &2 log Vie + €3¢, (6.4)
€it = Wit — Vit,
wir ~ N (0, 03)) ,
Vit = hitv}
hit = f (XuB),
v~ N (e, 22

kdy faktory ovliviiujici ¢len neefektivity, v;t, jsou obsazeny ve funkci h;; skrze vektor regiondlnich a
dalSich charakteristik, X;;.pro¢ = 1,...,N at = 1,...,T. Charakteristiky jednotlivych ndhodnych
slozek, €, wi a v}, jsou diskutovdny v kapitole 3.2.3. V ramci odhadi budeme piedpoklddat kladnou
funkci f(-) v podobé funkce absolutni hodnoty, f(-) = |-| a rovnéZ i half-normal rozdeléni pro v*, tedy
o = 0.

Parametry v jednotlivych rovnicich a vysledné ¢leny efektivity resp. neefektivity parovaciho procesu
jsou v dalSich ¢astech této kapitoly odhadovany na Ctvrtletnich a mési¢nich regionélnich zemi V4 v ob-
dobi let 2000 az 2019, kdy zdrojova data jsou podrobnéji popsana v kapitole 4. VSechny proménné jsou
sezénné ocistény metodou X13-ARIMA. Model fixnich vlivli pro panelova data byl odhadovan estima-
torem fixnich vlivl s vyuzitim robustnich standardnich chyb dle Arellano (1987), jedna se tedy o HAC
estimdtor pro panelova data, tedy vzhledem k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentn{ estimator. K
odhadu byl vyuZit program gretl (2019). Modely stochastickych mezi byly odhadovany metodou maxi-
malni vérohodnosti, a to s vyuzitim balicku frontier autorti Coelli — Henningsen (2019) v programu
R, R Core Team (2013). Model stochastickych mezi s fixnimi vlivy byl zpracovan dle Wang — Ho (2010)
v programovém prostfedi MATLAB (2019). Odhady modelt byly provedeny jednak na plném vzorku
dostupnych dat od roku 2000 do roku 2019, jednak pak v piipadé modelu fixnich vlivi i na dil¢ich obdo-
bich zahrnujicich obdobi let 2000 az 2007, 2008 az 2013 a 2014 az 2019. Dtivodu pro omezen{ rozsahu
analyzy na dil¢ich vzorcich jen pro model fixnich vlivl je dan tim, Ze v rdmci modell stochastickych
mezi nebyly v nékterych specifikacich odhady metodou maximalni vérohodnosti dostatecné robustni v
dusledku problémi s konvergenci (z ¢ehoZ plyne i problém nekorektné odhadovanych smérodatnych od-
chylek odhadti parametrd). Nicméné, v pripadé, kdy se pro odhady modeli stochastickych mezi (zejména
za predpokladu konstantnich vynost z rozsahu parovaci funkce) odhady na jednotlivych obdobich po-
dafilo s dostate¢nou statistickou presnosti identifikovat, bylo mozZno pozorovat velmi podobné rozdélen{
regiondlnich efektivit trhi prace jako tomu bylo v pfipadé odhadl na celém vzorku v rdmci daného
obdobi.

Jak jiz bylo naznaceno, proménnd vyjadfujici pocet vytvofenych svazkd, M, je definovana jako po-
Cet umisténych uchazect na konci daného obdobi. Pocet nezaméstnanych, U, vychazi z tidaji o poctu
registrovanych nezaméstnanych na konci piedchoziho obdobi (v pfipadé Ctvrtletnich dat se jednd o mé-
sic predchézejici poslednimu mésici daného Ctvrtleti) a poctu nové registrovanych nezaméstnanych v
daném mésici, U_new (v ptipadé ¢tvrtletnich dat se jedna o mésic predchazejici poslednimu mésici da-
ného Ctvrtleti), V, je definovan jako soucet poctu volnych pracovnich mist na konci predchoziho obdobi
(v pripadé Ctvrtletnich dat se jednd o mésic predchézejici poslednimu mésici daného Ctvrtleti), a poctu
nové vytvorenych volnych pracovnich mist v priibéhu daného obdobi, V_new (v piipadé Ctvrtletnich
dat se jedna o posledni mésic daného Ctvrtleti). Definice pro Ctvrtletni data, jakozto idaj vztazeny k po-
slednimu mésici daného Ctvrtleti plati i pro ddle definované proménné, které jsou dostupné na mésicni
i Ctvrtletni bazi. Jako charakteristiky ovliviiujici efektivitu resp. neefektivitu parovactho procesu byly
vyuzity nésledujici proménné, které lze najit i v literatufe, jako napt. Destefanis — Fonseca (2007):

e mezera vystupu (y4qp), kdy tyto mezery byly s vyuzitim Hodrick-Prescottova filtru aplikovaného
pro Ctvrtletni data na logaritmus redlného hrubého domaciho produktu, proménnd GDP, a v pii-
padé mési¢nich dat na logaritmus indexu primyslové produkce, proménna I/ P1;

e podil registrovanych nezaméstnanych Zen, U_fem_rate, definovany jako pocet registrovanych
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nezaméstnanych Zen na konci daného obdobi vzhledem k celkovému poctu nezaméstnanych na
konci obdobi;

e podil registrovanych nezaméstnanych absolventt $kol, U_abs_rate, definovany jako pocet regis-
trovanych nezaméstnanych absolventt $kol na konci daného obdobi vzhledem k celkovému poctu
nezaméstnanych na konci obdobf;

e podil registrovanych nezaméstnanych pobirajicich podporu v nezaméstnanosti, U_ben_rate, de-
finovany jako pocet registrovanych nezaméstnanych pobirajicich podporu v nezaméstnanosti na
konci daného obdobi vzhledem k celkovému poctu nezaméstnanych na konci obdobf;

e podil registrovanych nezaméstnanych mladsich 24 let, Age_24_rate, definovany jako pocet regis-
trovanych nezaméstnanych mladsich 24 let na konci daného obdobi vzhledem k celkovému poctu
nezaméstnanych na konci obdobf;

e podil registrovanych nezaméstnanych starsich 55 let, Age_55_rate, definovany jako pocet regis-
trovanych nezaméstnanych mladSich 24 let na konci daného obdobi vzhledem celkovému poctu
nezaméstnanych na konci obdobi;

e podil registrovanych nezaméstnanych bez zdkladniho vzdélani, se zdkladnim nebo niZ$im stied-
nim vzdélanim, Fdu_1_rate, definovany jako pocet registrovanych nezaméstnanych bez zdklad-
niho vzdélani, se zakladnim nebo niz$im stfednim vzdélanim na konci daného obdobi vzhledem
celkovému poctu nezaméstnanych na konci obdobi;

e podil registrovanych nezaméstnanych s vysokoskolskym vzdélanim, Edu_3_rate, definovany jako
pocet registrovanych nezaméstnanych s vysokoskolskym vzdéldnim na konci daného obdobi vzhle-
dem celkovému poctu nezaméstnanych na konci obdobi;

e podil registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani nezaméstnanosti do 3 mésicd, U_3_rate, de-
finovany jako pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani nezaméstnanosti do 3 mésicd
na konci daného obdobi vzhledem celkovému poctu nezaméstnanych na konci obdobf;

ol

e podil registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani nezaméstnanosti vyssi nez 12 mésict, U_12_rate,
definovany jako pocet registrovanych nezaméstnanych s délkou trvani nezaméstnanosti vyssi nez
12 mésici na konci daného obdobi vzhledem celkovému poctu nezaméstnanych na konci obdobi.

Zdrojova data jsou podrobnéji popsdna v kapitole 4. V pripadé€, kdy dand fada nebyly pro obdobi odhadu
vyuZitelnd, je na tuto skutecnost pfi prezentaci vysledkd odhadu upozornéno. Nevyhodou definice cha-
rakteristik struktury nezaméstnanych je jejich stavova definice na konci obdobi, kdy timto nelze zachytit
zmény struktury v ramci zkoumaného obdobi. S ohledem na nedostupnost téchto ukazatelti v tokovém
vyjadfeni (podobné jako je tomu u veli¢in nové vytvofenych volnych pracovnich mist nebo nové regis-
trovanych uchazect o zaméstnani) se tak jednd o aproximaci struktury nezaméstnanych v daném obdobi.

6.2 Empirické odhady efektivity trhii prace pro regionalni data

Pro prehlednost vykladu se zaméfime na prezentaci vysledki zejména pro modely zaloZzené na Ctvrt-
letnich datech. Odhady a ilustrace odhadnutych efektivit pro modely pracujici s mési¢nimi daty jsou
obsahem prilohy H.

6.2.1 Odhady modelu fixnich vlivii

Jak uvadi Ilmakunnas — Pesola (2003), model fixnich vlivii nepatii mezi preferované modely pro odhady
efektivity, nebot’ nespliiuje podminku, Ze technickd efektivita je omezena na hodnotu 1. ProtoZe se vSak
jednd o linearni model, je jeho vyhodou jednoduchost odhadu a moznost prozkoumat mozné faktory
ovliviiujici pfimo proces parovani a alespon nepiimym zplsobem efektivitu. V ramci grafické ilustrace
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efektivit ziskanych timto zptisobem je potieba zdiraznit, Ze ziskané primérné efektivity jsou normovéany
na hodnotu jedna délenim maximalni odhadnuté efektivity, coz mtize vést ke zkresleni pfi ndhodném
vykyvu tato pojaté efektivity v nékterém z obdobi a regiont. V tomto piipadé€ je pro tGcely normovani

prumérné efektivity zvolen 99% kvantil, ktery extrémni odlehla pozorovani eliminuje.

Tabulka 6.1: Odhady pérovaci funkce z modelu panelovych dat s fixnimi vlivy pro Ceskou republiku

Ctvrtletni data Mésicni data
Parametr 2000-2019  2000-2007 2008-2013  2014-2019  2000-2019  2000-2007 2008-2013  2014-2019
konstanta 5,189%%* -1,291 7,219% 0,987%** -3,083%** -1,186 9,318%** -2,309%*
(1,937) (2,296) (3,800) (0,413) (0,528) (1,069) (1,994) (1,090)
log U 0,422 0,816%** 0,963 0,659 0,857 0,729 0,418 0,686
(0,081) (0,163) (0,204) (0,024) (0,034) (0,077) (0,132) (0,050)
logV 0,061%* 0,101 % -0,102 0,042* 0,181%** 0,101***  -0,181%** (0,061 %%
(0,025) (0,033) (0,059) (0,020) (0,022) 0,17) (0,046) (0,027)
trend 0,006 -0,013%* -0,030%#:* -0,004 %% (0,014 0,002*
(0,002) (0,004) (0,005) (0,000) (0,001) (0,001)
Ygap 0,025%#:* 0,077 0,017%%* 0,009%#* 0,024 0,006%**
(0,004) (0,010) (0,000) (0,001) (0,002) (0,001)
U_fem_rate  -0,026%** 0,013%* -0,035%*3* 0,018%** -0,045%**
(0,006) (0,005) (0,011) (0,005) (0,010)
U_abs_rate -0,008%**
(0,003)
U_ben_rate 0,033 0,008*#* 0,012 0,015%#* -0,004*
(0,002) (0,001) (0,004) (0,001) (0,002)
Age_24_rate  -0,031%** -0,027 -0,023 %% X X X
(0,008) (0,015) (0,003)
Age_55_rate  -0,029%** 0,0176* -0,04 1 #3#* X X X
(0,005) (0,009) (0,012)
Edu_1_rate -0,013 -0,022%** -0,062* X X X 0,021%*
(0,009) (0,007) (0,031) (0,001)
Edu_3_rate -0,022% -0,080%#: X X X 0,026%*
(0,010) (0,025) (0,013)
U_3_rate -0,020%#* 0,016%* -0,01 2% X X X 0,007*
(0,003) (0,006) (0,003) (0,004)
U_12_rate 0,012 0,014%* X X X 0,007%*
(0,002) (0,006) (0,003)
LSDV R? 0,92 0,98 0,95 0,99 0,90 0,98 0,94 0,99
Within R? 0,58 0,62 0,80 0,94 0,49 0,58 0,76 0,93
FE test 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu parovaci funkce s vyuzitim modelu fixnich vlivi. Symboly *, **, *** oznaluji, Ze jsou koeficienty
statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti. Koeficienty bez oznaceni statistické vyznamnosti jsou vyznamné na hladiné
vyznamnosti 15 %, vyjimkou je jen konstanta, vyjadfujici pramérny fixni vliv, a proménné pdrovaci funkce, log U a log V. Symbol X’ oznacuje
proménné, které nemohly byt do modelu zahrnuty v disledku chybéjicich dat v daném obdobi. Pro vypocet smérodatnych odchylek odhadd
parametrd, uvedenych v zavorce, byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na estimatoru Arellano (1987) (HAC estimdtor, tedy vzhledem
k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentni estimator pro modely panelovych dat). LSDV R? oznacuje celkovy koeficient, zaloZeny na
druhé mocning korelaniho koeficientu mezi skuteénymi a vyrovnanymi hodnotami vysvétlované proménné, Within R? oznaluje koeficient
determinace z regrese centrovanych proménnych. FE test oznacuje p-hodnotu testu shody fixnich vlivii.

Z odhadt péarovaci funkce v tabulce 6.1 vidime nejednoznacnost resp. proménlivost ve faktorech
ovliviiujicich efektivitu parovéani v priibéhu Casu, to je dano tim, Ze v ramci odhadl v jednotlivych ob-
dobich se méni i odhady individuélnich vlivii. U odhadti na mési¢nich datech miize vysledky zkreslovat
nedostupnost potfebnych dat v nékterych ¢asovych obdobich. Co je evidentni je pokles elasticity paro-
van{ vzhledem k nezaméstnanosti, jak ukazuje koeficient u proménné log U. S klesajici mirou nezameést-
nanosti se vliv nezaméstnanych na dspésnost parovani (umisténi nezaméstnanych) zmensil. S pohledu
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na koeficienty u proménnych log U a log V' je patrné, Ze parovaci funkce vykazuje klesajici vynosy z
rozsahu. V piipadé Ctvrtletnich dat se jako faktor vedouci ke sniZeni efektivity parovani jevi rist po-
dilu vékovy skupiny nezaméstnanych do 24 let a nad 55 let, efektivitu parovani negativné ovliviiuje v
piipadé Ctvrtletnich dat i podil nezaméstnanych se zakladnim nebo niZ§im stfednim vzdéldnim. V le-
tech 2000-2007 se pozitivné na rdstu efektivity podilely skupiny osob dlouhodobé nezaméstnanych, coz
vede k zavéru, Ze pretrvavajici vysokd mira nezaméstnanosti (ktera byva disledkem praveé vysokého po-
dilu dlouhodobé nezaméstnanych) nemusi nutné znamenat i nizkou efektivitu parovaciho procesu. Ke
stejnému zavéru dochazi v pripadé pouZiti dat na okresni drovni i Némec (2015).

S ohledem na moznou proménlivost individualnich vlivli se zaméfime v dalsich interpretacich vy-
sledkii na modely na celém obdobi v piipadé ¢tvrtletnich dat a to i z diivodu srovnatelnosti interpretaci s
modely stochastickych mezi, které byly odhadovany rovné€z na tomto obdobi. Odhady na ostatnich ¢as-
tech vzorku vyuZijeme spiSe k identifikaci faktord, které jsou priikazné bez ohledu na obdobf a frekvenci
dat. Odhady na celém obdobi ukazuji pozitivni vliv trendu (tedy efektivita parovani roste v Case) a stejné
tak se v ramci celého projevuje procykli¢nost vyvoje efektivity, ktera je robustni napiic¢ obdobimi i po-
uZitymi daty. Pozitivni vliv vykazuje rovnéZ podil osob pobirajicich pfispévky v nezaméstnanosti, podil
dlouhodobé nezaméstnanych a mezera vystupu. Ostatni faktory maji spiSe negativni vliv, coZ se proje-
vuje i na obrazku 6.1, ktery fadi mezi vice efektivni regiony pravé ty, kde jsou nadprimérné hodnoty cha-
rakteristik struktury nezaméstnanych s pozitivnim vlivem (hodnoty efektivity blize maximu resp. 99%
kvantilu dosaZené efektivity jsou oznaceny Zlutou barvou, hodnoty vzdalujici se této hodnoté smérem
k nule jsou oznaceny vice cervenou barvou). V tomto modelu nelze s ohledem na normovéni srovnavat
hodnoty efektivity v ¢ase. V rdmci celého obdobi se jako nejvice efektivni jevi Jihomoravsky kraj, na

2%

opacné strané zebricku je kraj Kralovehradecky, ktery si svou pozici zachovdva ve vSech obdobich. To
nejlépe ilustruje obrdzek 6.2 kde mezi regiony s nejvyssi relativni efektivitou (i kdyZ s velkym rozptylem)
patii Moravskoslezsky kraj, Jihomoravsky kraj a StfedoCesky kraj. Tyto vysledky vSak nejsou robustni z

hlediska pouzitych dat (viz priloha H).

Odhady primérné efektivity pro regiony Ceské republiky (Stvrtletni data)
2000-2019 2000-2007

2008-2013

¥t

0.55

0 0.2 0.4 0.6 0.8 1

Obrazek 6.1: Odhady pramérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Ceské republiky (panelovy model

fixnich vliva, ¢tvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v ramci panelového modelu fixnich vlivi.
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Regionalni rozdéleni efektivity v Ceské republice (étvrtletni data)
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Obrazek 6.2: Regionilni rozd&leni efektivity parovaciho procesu pro regiony Ceské republiky (panelovy model

fixnich vliva, ¢tvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v ramci panelového modelu fixnich vlivi.

V pripadé Slovenska jsou faktory efektivity zobrazeny v tabulce 6.2. K poklesu efektivity parovani
prispiva podil kratkodobe i dlouhodobé nezaméstnanych, coz ale neplati, pokud vezmeme v tvahu i fak-
tory podilu nezaméstnanych dle véku a vzdélani (viz obdobi od roku 2014 do roku 2019). Ukazuje se tak
podobné jako v piipadé Ceské republiky, Ze regiony s vy3$si primérnou mirou nezaméstnanosti mohou
patfit i relativné efektivnim v tom smyslu, Ze dokazi lepSim zpisobem vyuZit omezené zdroje spojené
casto s nedostatkem volnych pracovnich mist. To vSak neni pripad obdobi poslednich 5 let. Zde se nao-
pak ukazuje, Ze tyto regiony (viz obrdzek 6.3) dokdZi zvySit miru parovani i pfes vyssi podil dlouhodobé
nezamé&stnanych, co? je pravé znak efektivity trhu préce. Oproti vysledkiim odhada Ceské republiky je v
rdmci celého obdobi patrny vyssi vliv volnych pracovnich mist na dspéSnost parovaciho procesu. Efekt
nezaméstnanosti je zde potlacen. Typicky je zde rovnéz klesajici trend v efektivité a proticykli¢nost vy-
voje efektivity (zdporny koeficient proménné mezery vystupu). Podil nezaméstnanych Zen mé rovnéz
negativni vliv na efektivitu. Pozitivn{ vliv podilu absolventi je malo robustni s ohledem na zménu zna-
ménka v obdobi 2014-2019, kdy byly k dispozici i dalsi proménné. Nizkou miru efektivity parovaciho
procesu v piipadé Bratislavy ukazuje obrdzek 6.4, a naopak vyssi PreSovsky kraj. Toto rozdéleni je ro-
bustni i pri pouZiti mési¢nich dat, kdy vysledné histogramy jsou zkresleny piitomnosti odlehlého odhadu
efektivity PreSovského kraje v jednom obdobi.

Odhady faktord efektivity pro Mad’arsko jsou obsahem tabulky 6.3. Jako robustni z hlediska po-
uziti dat (pfi zohlednéni nedostupnosti dat ve vSech obdobich) se jevi negativni odhady vlivu podilu
nezaméstnanych se zdkladnim nebo niZ$im stfednim vzdélanim. Podobné je na tom vliv podilu neza-
méstnanych pobirajicich piispévky v nezaméstnanosti, které se ve vét§iné obdobi jevi jako pozitivné
ovliviiujici efektivitu parovani, coz mize byt zptisobeno faktem, Ze podpora v nezaméstnanosti dovo-
luje nezaméstnanému hledat si mnohem uvézlivéji vhodné zaméstnani. Robustni je rovnéZ vyrazny vliv
elasticity parovani vzhledem k nezaméstnanosti a rovnéZ i o néco mensi, ale vyznamny vliv volnych
pracovnich mist. Obrazky 6.5 a 6.6 velmi jasné ukazuji, Ze z hlediska homogenity jsou vSechny regiony
podobné efektivni, a to po celé zkoumané obdobi (plati to i pro modely vyuZivajici mési¢ni data).

Odhady faktort efektivity Polska jsou obsahem tabulky 6.4. Podobné jako v piipadé Mad’arska je
robustni a vyrazny vliv elasticity parovani vzhledem k nezaméstnanosti a rovnéZ i o néco mensi, ale
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Tabulka 6.2: Odhady parovaci funkce z modelu panelovych dat s fixnimi vlivy pro Slovensko
Ctvrtletni data Meésicni data
Parametr 2000-2019  2000-2007  2008-2013  2014-2019  2000-2019  2000-2007  2008-2013  2014-2019
konstanta 9,215%%%* 6,920%%* 9,864 #%*%* 6,859%#%%* 8,801 #%#%* 4,389%%* 11,953***  6,000%**
(0,618) (1,352) (1,022) (1,724) (0,437) (1,558) (1,002) (1,139)
log U -0,060 0,039 -0,069 -0,112 0,017 0,185 -0,189%* -0,068
(0,196) (0,107) (0,061) (0,095) (0,028) (0,124) (0,062) (0,067)
log V' 0,196%** 0,180%** 0,174%%* 0,108 0,171%%* 0,329%** 0,134%%* 0,059%*
(0,0193) (0,028) (0,066) (0,066) (0,022) (0,035) (0,049) (0,026)
trend -0,005%**  -0,016%*%* -0,004 -0,024 -0,002%**  -0,005%**
(0,000) (0,003) (0,003) (0,013) (0,000) (0,001)
Ygap -0,015%* -0,009%* -0,115%*%* 0,006%%** 0,007%%*
(0,004) (0,003) (0,016) (0,001) (0,002)
U_fem_rate  -0,021%%* -0,040%%#%* -0,022%#%%* -0,050%*%*
(0,004) (0,010) (0,004) (0,009)
U_abs_rate 0,024%*%* 0,029%%** 0,043%%* -0,121* -0,005 -0,052%##%* 0,024%%*
(0,007) (0,008) (0,014) (0,052) (0,003) (0,007) (0,007)
U_ben_rate X X X X X X X X
Age_24_rate X X X X X X
Age_55_rate X X X 0,026* X X X
0,011)
Edu_1_rate X X X 0,03 1%** X X X 0,015
(0,007) (0,009)
Edu_3_rate X X X 0,036%* X X X 0,024%#%*
(0,013) (0,008)
U_3_rate -0,037#**%  -0,024%**  -0,032%**  -0,035%*F*  -(,023%** -0,028 %% -0,005*
(0,003) (0,004) (0,004) (0,002) (0,004) (0,003) (0,003)
U_12_rate -0,012%**  -0,007*** -0,008 0,017%%* -0,012%%%* -0,010%*%* 0,017%%*
(0,002) (0,002) (0,005) (0,005) (0,001) (0,002) (0,004)
LSDV R? 0,87 0,92 0,84 0,87 0,77 0,72 0,82 0,89
Within R? 0,76 0,82 0,63 0,49 0,60 0,49 0,55 0,55
FE test 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00

Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé odhadi parovaci funkce s vyuzitim modelu fixnich vlivii. Symboly *, **, *#* oznaluji, Ze jsou koeficienty
statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladin€ vyznamnosti. Koeficienty bez oznaceni statistické vyznamnosti jsou vyznamné na hladiné
vyznamnosti 15 %, vyjimkou je jen konstanta, vyjadiujici primérny fixn{ vliv, a proménné parovaci funkce, log U alog V. Symbol *X’ oznaCuje
proménné, které nemohly byt do modelu zahrnuty v dusledku chybéjicich dat v daném obdobi. Pro vypocet smérodatnych odchylek odhada
parametrd, uvedenych v zavorce, byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na estimatoru Arellano (1987) (HAC estimdtor, tedy vzhledem
k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentni estimator pro modely panelovych dat). LSDV R? oznacuje celkovy koeficient, zaloZeny na
druhé mocning korelaéniho koeficientu mezi skuteénymi a vyrovnanymi hodnotami vysvétlované proménné, Within R? oznaluje koeficient
determinace z regrese centrovanych proménnych. FE test oznacuje p-hodnotu testu shody fixnich vlivii.
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Odhady primérné efektivity pro regiony Slovenska (Etvrtletni data)
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Obrazek 6.3: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Slovenska (panelovy model fixnich

vliva, ¢tvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé odhadd parovaci funkce v rimci panelového modelu fixnich vliva.

Regionalni rozdéleni efektivity na Slovensku (Ctvrtletni data)
I I I I I I I

Zilinsky kraj — b—- -| | |_ _______ | 4

Trnavsky kraj |— ——————— |:|:|~ . _| |
Trenéiansky kraj - b= ~|:|:|~ —————————— H _
PresSovsky kraj - . I— —————————— |:|:|~ ————————— o
Nitriansky kraj e ~|:|:|~ ————— | i
Kosicky kraj |- I |:|:|~ _____________ i
Bratislava — |— — ~|:|:|~ ______ _| B
Banskobystricky kraj b |:|:|~ —————————— _

0.2 0.3 0.4 0.5 0.6 0.7 0.8 0.9 1
Efektivita

Obrazek 6.4: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Slovenska (panelovy model fixnich

vliva, Ctvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé odhadd parovaci funkce v ramci panelového modelu fixnich vliva.
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Tabulka 6.3: Odhady parovaci funkce z modelu panelovych dat s fixnimi vlivy pro Mad’ arsko
Ctvrtletni data Mésicni data
Parametr 2000-2019  2000-2007  2008-2013  2014-2019 2000-2019  2000-2007  2008-2013  2014-2019
konstanta -0,373 1,831%* -1,823%* 0,269 -0,034 1,287* -2,400% %% -1,905%*
0,412) (0,676) (0,638) (1,025) (0,320) (0,615) 0,527) (0,860)
log U 0,645%** 0,506%** 0,709%%** 0,845%%* 0,619%** 0,526%** 0,749%%** 0,708***
(0,032) (0,065) (0,052) (0,090) (0,027) (0,059) (0,043) (0,079)
log V' 0,207%%** 0,101 %%** 0,224 %** 0,2597%%* 0,205%3** 0,130%** 0,276%** 0,24 3%%*
(0,027) (0,029) (0,030) (0,027) (0,024) (0,030) (0,029) (0,035)
trend -0,002%**  -0,004*** 0,013%** -0,001%*** 0,002%** -0,004%**
(0,001) (0,001) (0,002) (0,000) (0,001) (0,001)
Ygap -0,007%* 0,018%** 0,044 %% -0,005%** 0,004 %% 0,004**
(0,003) (0,003) (0,013) (0,001) (0,001) (0,002)
U_fem_rate X X X X X X 0,014%*
(0,006)
U_abs_rate 0,027*** 0,016** 0,018%* -0,016%* 0,016%** 0,019%**
(0,004) (0,007) (0,008) (0,007) (0,004) (0,006)
U_ben_rate 0,005°%3** 0,006%** 0,009%** 0,006%** 0,010%*
(0,001) (0,002) (0,001) (0,002) (0,004)
Age_24_rate X X X X X X 0,011%**
(0,005)
Age_55_rate X X X -0,023%** X X X 0,011%*=*
(0,005) (0,005)
Edu_1_rate X X X -0,030%** X X X -0,003%**
(0,009) (0,001)
Edu_3_rate X X X -0,025%** X X X
0,011)
U_3_rate X X X X X X X X
U_12_rate X X X X X X X X
LSDV R? 0,93 0,97 0,92 0,96 0,91 0,95 0,91 0,94
Within R? 0,66 0,33 0,61 0,81 0,58 0,30 0,57 0,65
FE test 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00

Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé odhadi parovaci funkce s vyuzitim modelu fixnich vlivii. Symboly *, **, *#* oznaluji, Ze jsou koeficienty
statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladin€ vyznamnosti. Koeficienty bez oznaceni statistické vyznamnosti jsou vyznamné na hladiné
vyznamnosti 15 %, vyjimkou je jen konstanta, vyjadiujici primérny fixn{ vliv, a proménné parovaci funkce, log U alog V. Symbol *X’ oznaCuje
proménné, které nemohly byt do modelu zahrnuty v dusledku chybéjicich dat v daném obdobi. Pro vypocet smérodatnych odchylek odhada
parametrd, uvedenych v zavorce, byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na estimatoru Arellano (1987) (HAC estimdtor, tedy vzhledem
k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentni estimator pro modely panelovych dat). LSDV R? oznacuje celkovy koeficient, zaloZeny na
druhé mocning korelaéniho koeficientu mezi skuteénymi a vyrovnanymi hodnotami vysvétlované proménné, Within R? oznaluje koeficient
determinace z regrese centrovanych proménnych. FE test oznacuje p-hodnotu testu shody fixnich vlivii.
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Odhady pramérné efektivity pro regiony Mad'arska (&étvrtletni data)
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Obrazek 6.5: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Mad’arska (panelovy model fixnich

vliva, ¢tvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé odhadd parovaci funkce v rimci panelového modelu fixnich vliva.

Regionalni rozdéleni efektivity v Mad’arsku (¢tvrtletni data)
T T T T

Zala - |————|:|:‘_’——————‘——| . _
Veszprém e I I 1 . ]
Vas - . e T _F--——-- e e . -
Tolna |- T s E s 1. B
Szabolc-Szatmar-Bereg — . F———————— C— T 1T7T7tF-———————- J _
Somogy — ———— = I N | —- . _
pest - oo ——T—F-------- - -
Nograd -+ D T r-—-——-—- i . . _
Komarom-Esztergom ————— I D | _
Jasz-Nagykun-Szolnok [~ ————{ T} ———————— | _
Heves — . --—{_ T }+-—-—--- i 7
Hajda-Bihar - F——————— . T F-—————_————— | .
Gyér-Moson-Sopron [~ F————— Cr—r---—-- 5 _
Fejér F——————— | I— ——————— Ie o ‘ 7
Csongrad — . ——————— | N | _
Budapest [~ e I B [ ]
Borsod-Abauj-Zemplén — . F———————— E I I -4 . -
Békés — F———————— — I I I e . ]
Baranya ——————— I N lo oo . .
Bacs-Kiskun - ‘ ‘ E== —:‘:’—‘ —————— - ‘ . .

0.3 0.4 0.5 0.6 0.7 0.8 0.9 1

Efektivita

Obrazek 6.6: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Mad’arska (panelovy model fixnich

vliva, Ctvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé odhadd parovaci funkce v ramci panelového modelu fixnich vliva.
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vyznamny vliv volnych pracovnich mist. Z hlediska vyvoje efektivity pfevazuje rostouci trend s pro-
cyklickym vyvojem. Vliv jednotlivych faktord ovliviiujicich efektivitu nenf pfili§ robustni velmi zavis{
na zvoleném obdobi. SpiSe negativni vliv na celém obdobi let 2001-2019 Ize pozorovat u proménné
vyjadfujici podil nezaméstnanych ve véku do 24 let (v ostatnich pfipadech se tato proménnd jevi jako
nevyznamny faktor).

Obréizky 6.7 a 6.8 pro Ctvrtletni data vojvodstvi Opolskie a L.6dzkie jako regiony s nejvySsi relativni
urovni efektivity, na druhé strané pak stoji vojvodstvi Mazowieckie. Toto ukazuji i obrazky pro mésic¢ni

data.

Tabulka 6.4: Odhady parovaci funkce z modelu panelovych dat s fixnimi vlivy pro Polsko

Ctvrtletni data Mésicni data
Parametr 2001-2019  2001-2007 2008-2013  2014-2019  2001-2019 2001-2007 2008-2013  2014-2019
konstanta S4 AT TR 3 5] T 2,020 -10,628%#%* D 5] HEE D ATQAk 1,749 -6,713%%:%
(0,519) (1,031) (1,209) (1,617) (0,251) (0,483) (1,531) (1,282)
log U 0,941+ 0,788 0,612 1,390%#* 0,804 0,815%** 0,530%** 1,052%*
(0,039) (0,091) (0,106) (0,115) (0,024) (0,038) (0,102) (0,090)
log V/ 0,204 %% 0,199 0,075%:* 0,200%:** 0,2207%** 0,136%** 0,177%:%* 0,199%:*
(0,022) (0,021) (0,024) (0,031) (0,017) (0,023) (0,018) (0,029)
trend 0,002%* 0,027%%* -0,015%%%* 0,009%* 0,000%* 0,004 %% 0,004 3%
(0,001) (0,003) (0,004) (0,004) (0,000) (0,000) (0,001)
Ygap 0,008%** 0,018%** -0,039%%#%* 0,006%** 0,006%** 0,008%#%** 0,011%#%*
(0,003) (0,002) (0,006) (0,001) (0,001) (0,002) (0,001)
U_fem_rate -0,014%%*
(0,005)
U_abs_rate 0,031%* -0,071%* 0,018*
(0,011) (0,027) (0,009)
U_ben_rate -0,010%%: -0,027%3%:* -0,009%3#:*
(0,003) (0,002) (0,003)
Age_24_rate  -0,011%%* -0,019%*:*
(0,004) (0,003)
Age_55_rate  0,009%** -0,023 0,017%%* X X -0,008#**%* 0,028%#7%%*
(0,002) (0,014) (0,005) (0,002) (0,004)
FEdu_1_rate 0,011* X X X X
(0,006)
Edu_3_rate -0,039%%%* 0,037%* X X X X
(0,010) (0,016)
U_3_rate 0,014%:%* -0,010%3%:* 0,036%** X X X X
(0,002) (0,002) (0,006)
U_12_rate 0,003%#%* -0,006%%*%* X X 0,003
(0,001) (0,002) (0,001)
LSDV R? 0,97 0,99 0,98 0,99 0,97 0,97 0,98 0,99
Within R? 0,82 0,86 0,70 0,94 0,80 0,71 0,68 0,92
FE test 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhada parovaci funkce s vyuzitim modelu fixnich vlivii. Symboly *, **, *#* oznacuji, Ze jsou koeficienty
statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti. Koeficienty bez oznaceni statistické vyznamnosti jsou vyznamné na hladiné
vyznamnosti 15 %, vyjimkou je jen konstanta, vyjadfujici praimérny fixn{ vliv, a proménné parovaci funkce, log U a log V. Symbol "X’ oznacuje
proménné, které nemohly byt do modelu zahrnuty v disledku chybéjicich dat v daném obdobi. Pro vypocet smérodatnych odchylek odhada
parametrd, uvedenych v zavorce, byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na estimatoru Arellano (1987) (HAC estimétor, tedy vzhledem
k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentni estimator pro modely panelovych dat). LSDV R? oznacuje celkovy koeficient, zaloZeny na
druhé mocniné korelaéniho koeficientu mezi skuteénymi a vyrovnanymi hodnotami vysvétlované proménné, Within R? oznaduje koeficient
determinace z regrese centrovanych proménnych. FE test oznacuje p-hodnotu testu shody fixnich vlivii.

Globdlni pohled na vyvoj a rozdéleni relativni efektivity parovaciho procesu na zakladé modelu fix-
nich vlivi ilustruje obrazek 6.9, které je robustni pro Ctvrtletni i mésicni data v piipadé Slovenska (silny



6.2 Empirické odhady efektivity trhu prace pro regionalni data 100
Odhady pramérné efektivity pro regiony Polska (Etvrtletni data)
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Obrazek 6.7: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Polska (panelovy model fixnich vlivi,

Ctvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé odhadd parovaci funkce v ramci panelového modelu fixnich vliva.
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Obrazek 6.8: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Polska (panelovy model fixnich

vliva, Ctvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé odhadd parovaci funkce v ramci panelového modelu fixnich vliva.
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cyklicky vyvoj doprovdzeny poklesem variability), Mad’arska (stabilni pribéh i rozdéleni napfic regi-
ony) a Polska (rostouci trend i rozptyl v mife efektivity). V piipadé Ceské republiky je nejednoznacny
vyvoj efektivity na konci zkoumaného obdobi, kde modely na Ctvrtletnich a mési¢nich datech ukazuji
opacné trendy.

Vyvoj rozdéleni efektivity (ctvrtletni data)
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Obrazek 6.9: Vyvoj rozdé€leni efektivity parovactho procesu v regionech zemi V4 (panelovy model fixnich vlivd,

Ctvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v rimci panelového modelu fixnich vlivi.

6.2.2 Odhady modelu stochastickych mezi

Model stochastickych mezi (bez zahrnut{ individuélniho vlivu) byl odhadnut pro obdobf let 2000 az 2019
(v ptipadé Polska pak od roku 2001). S ohledem na nelinedrni povahu modelu se pravé odhad na plném
vzorku ukézal jako nejrobustnéjsi a nejstabilnéjsi. To ilustruji odhady v tabulce 6.5, kdy pracujeme s
modelem s konstantnimi vynosy z rozsahu. Podobné vysledky dostdvdme i pfi odhadu neomezeného
modelu, jak je patrné z casti H.2 ptilohy H. Model stochastickych mezi byl identifikovan dobre, Ce-
muZ napoméhaji odhady parametre vy (podil variability ¢lenu neefektivity na celkové variabilité ndhodné
sloZzky modelu), které nenabyvaji extrémnich hodnot 0 nebo 1.

Tabulka 6.5 shrnuje odhady faktori ovliviiujicich ¢len neefektivity pro jednotlivé zemé a pouZitd
data. Na tomto misté je potieba zdlraznit, Ze v modelu se jednd o faktory ovliviiujici neefektivitu paro-
vactho procesu, vliv na efektivitu tak bude opacny, neZ ukazuji znaménka v tabulce. V piipadé Ceské
republiky hraje v parovacim procesu vyraznéjsi roli koeficient elasticity parovani vzhledem k volnym
pracovnim mistim (odhad 0,863 je nejvyssi ze vSech ostatnich zemf). Na efektivitu parovani ma pozi-
tivni vliv hospodaisky cyklus, podilu osob pobirajicich prispévek v nezaméstnanosti a podil kratkodobé
nezaméstnanych a rovnéz i dlouhodobé nezaméstnanych, coZ je spojeno s tim, Ze v pribéhu analyzova-
ného obdobi dochazelo ke sniZovani podilu dlouhodobé nezaméstnanych ve vétsing regionti Ceské re-
publiky. S tim je spojen i pozitivni vliv podilu nezaméstnanych starsich 55 let (proménna Age_55_rate),
ktef{ tvori velkou cast dlouhodobé nezaméstnanych. Tento vliv vSak nebyl (oproti ostatnim faktorGim)
priukazny na mési¢nich datech, podobné jako negativni vliv vzd€lanostni struktury. Jako robustni se uka-
zal negativni vliv na efektivitu v pfipadé podilu nezaméstnanych Zen (kladné znaménko u proménné
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U_fem_rate) a nezaméstnanych absolventt (kladné znaménko u proménné U_abs_rate).

I v pripadé Slovenska plati, Ze v priibéhu pozorovaného obdobi dosahovaly regiony s vys$§im podilem
dlouhodobé nezaméstnanych vyssi miry efektivity. Negativné se na efektivitu projevuje podil nezamést-
nanych Zen. Proticykli¢nost vyvoje efektivity (kladné znaménko u proménné y,,,) miiZe byt ddna spiSe
absenci udaji o vzdélanostni a vékové struktuie nezaméstnanych, nebot’ procykli¢nost je patrnd i v pfi-
padé Polska. Oproti ostatnim zemim je v pfipadé Slovenska patrnd niZsi elasticita parovani vzhledem
k nezaméstnanosti. Mad’arsko je v pripadé vyuZiti Ctvrtletnich dat typické absenci jakychkoliv faktord,
které by dokazaly rozdily v efektivité vysvétlit, jak nicméné vidime na obrdzku 6.14, v piipadé¢ Ma-
d’arska je patrnd vysokd mira podobné efektivity napfic¢ regiony. Z tohoto pohledu tak tvoii rozdily v
parovacim procesu Mad’arskych regiond pouze rozdily v po¢tech nezaméstnanych a volnych pracovnich
mist. V pfipadé Polska se proticykli¢nost miry efektivity parovani ukazuje jen pfi pouZiti mési¢nich dat,

Vv

nicméné i zde hraje velkou roli relativné vysoka podobnost v odhadech efektivity napric regiony Polska.

Odhady primérmych hodnot efektivity pro Ceskou republiku na celém vzorku a na dil¢ich obdo-
bich ukazuje obrazek 6.10. V tomto a dalSich obrazcich efektivity je maximalné dosaZitelnd hodnota
rovna jedné, coZ vyjadiuje plnou efektivitu (barevné odpovidaji tyto hodnoty vice Zluté barvé, naopak
se ¢asem vytraceji. V pfedkrizovém obdobi let 2000-2007 je patrnd vysokd efektivita ve vétSiné€ regi-
onti Ceské republiky s vyjimkou Usteckého a Moravskoslezského. Obdobi po krizi roku 2008 je typické
vSeobecnym poklesem efektivity u vétsiny krajt, kdy si v§ak nizkou hodnotu efektivity drzi jen Praha a
Ustecky kraj, kazdy vak z jinych divodi s ohledem na odlidnou strukturu nezaméstnanych a tdsnosti
trhu prace. Rozdéleni efektivity napfic¢ regiony ukazuje obrdzek 6.11, ktery vysokym rozptylem v pii-
padé Prahy ukazuje pravé posun tohoto regiondlniho trhu prace (charakterizovaného nizkymi mirami
nezameéstnanosti) z efektivniho na relativné neefektivni, pokud jde o proces parovani (v Praze bude mit
vliv na efektivitu parovani vysoky vyssi vysokoskolsky vzdélanych nezaméstnanych, pravdépodobné i
s vysokou mirou fluktuace). V tomto pripad€ zjevné previs nabidky volnych pracovnich mist narazi na
nedostatek vhodné struktury jiz tak nizké drovné nezaméstnanosti.

Jasnéjsi obrazek o rozdé€leni efektivity regiondlnich trhli prace ukazuje piipad Slovenska, a to jak
na celém vzorku, tak i na dil¢ich obdobich. Obrazek 6.12 ukazuje vyznamné rozdéleni na zdpadni kraje
(Bratislava, Trnavsky kraj a Trenciansky) a vychodni kraje. V tomto piipadé se opét ukazuje, Ze samotna
efektivita parovani a mira nezaméstnanosti nejsou ekvivalentni charakteristiky trhu prace. Co vSak na
druhé strané plati je to, Ze rast efektivity trhii prace ve vétSiné€ pfipadi ma tendenci snizovat miru neza-
méstnanosti, coZ dokldda zvySeni efektivity mezi obdobimi let 2000-2007 a 2008-2013 ,kdy se efektivita
vychodnich region Slovenska zvysila a primérnd mira nezamé&stnanosti klesala. Toto sniZzovani pro-
bihalo i v dal$im obdob{ let 2014-2019. Zobrazeny pokles efektivity parovédni vSak naznacuje, Ze tyto

Vv,

regiony maji mnohem vyssi potencidl k dal§imu snizovani nezaméstnanosti a rlst pracovnich mist nen{

ze strany nezaméstnanych vyuZivan dostateCné. Rozdé€leni efektivity napfi€ regiony ukazuje obrizek
6.13, ktery doklada rozdéleni mezi vychodnimi a zdpadnimi regiony Slovenska.

Odhady prumérnych hodnot efektivity pro regiony Mad’arska na celém vzorku a na dil¢ich obdobich

P24

ukazuje obrazek 6.14. Rozdéleni efektivity napii¢ regiony ukazuje obrazek 6.15. Na téchto obrazcich
je patrna vysoka homogenita efektivity napfic regiony, kdy vzdjemné odchylky jsou v ramci statistické
chyby. Pfesto i zde lze pozorovat mirné odchylky v piipadé napf. Budapesté, ale toto vychyleni neni
prukazné.

Odhady prumérnych hodnot efektivity pro pripad Polska na celém vzorku a na dil¢ich obdobich
ukazuje obrazek 6.16. Rozdé€leni efektivity napfiC regiony ukazuje obrazek 6.17. Tyto obrazky vypovi-
daji o podobné homogenité v efektivité¢ parovaciho procesu jako v pripadé Mad arska. VéEtsi odchyleni
efektivity od priméru celého Polska v predkrizovém i pokrizovém obdobi let 2008-2013 (které tedy ne-
mélo zasadni dopad na ekonomiku Polska) miZeme nalézt v pfipadé vojvodstvi Lubuskieho, které bylo
hojné diskutovdno v ramci aplikaci predchozich metod vénovanych identifikaci flexibility a efektivity
regiondlnich trhi prace.

Vyvoj a rozdéleni efektivity parovaciho procesu vychdzejiciho z modelu stochastickych mezi ilu-
struje obrdzek 6.18, ktery ilustruje s vyjimkou Mad’arska procykli¢nost vyvoje efektivity u vSech ostat-
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Tabulka 6.5: Odhady péarovaci funkce z modelu stochastickych mezi (konstantni vynosy z rozsahu, obdobi
2000-2019)
Ctvrtletni data Meésicni data
Parametr CR SR HU PL CR SR HU PL
konstanta -2,160%*% - -0,787*F**  -1,520%*%*  _2.671%FF 2 089%FF -0, 769%**  -],553%%* D D45%**
(0,010) (0,097) (0,028) (0,037) (0,007) (0,043) (0,007) (0,010)
logU 0,863***  (0,495%**  (,756%**  (,820%**  (0,851***  0,506%**  0,760***  (,740%**
(0,006) (0,015) (0,006) 0,011) (0,004) (0,008) (0,003) (0,004)
logV' 0,137%**  0,505%**  (0,244%**  (,180%**  (,149%**  (0,494%**  (,240%**  (,260%**
(0,006) (0,015) (0,006) (0,011) (0,004) (0,008) (0,003) (0,004)
trend -0,002%*%* 0,006%** -0,001%%*%*
(0,001) (0,000) (0,000)
Ygap -0,033%**  (,032%** 0,006 -0,057***%  0,019%**  -0,059%**  -0,008%**
(0,008) (0,010) (0,004) (0,004) (0,003) (0,015) (0,001)
U_fem_rate 0,013*%* 0,022%%%* X -0,008***  0,025%**  (0,018%** X -0,003%**
(0,006) (0,007) (0,002) (0,001) (0,004) (0,000)
U_abs_rate 0,029%** -0,015 0,016%**
(0,009) (0,009) (0,005)
U_ben_rate -0,055%*%* X 0,004%#%* -0,047%%* X -0,065%**  -0,008%**
(0,005) (0,001) (0,002) (0,016) (0,001)
Age_24_rate X X 0,014%*** X X X 0,019%%*%*
(0,003) (0,001)
Age_b5_rate  -0,015%%** X X -0,006%* X X X X
(0,005) (0,003)
Edu_1_rate 0,034 %% X X 0,004 %** X X X X
(0,004) (0,002)
Edu_3_rate 0,080%** X X 0,027*** X X X X
(0,008) (0,004)
U_3_rate -0,031%*%  (,028%*** X -0,007%** X 0,034 %#%** X X
(0,008) (0,005) (0,002) (0,005)
U_12_rate -0,031%**  -(0,028%** X X -0,027%%#%* X X
(0,005) (0,005) (0,003)
o2 0,027%*%  (0,193%**  (0,034%*%*  (0,009%**  0,042%**  0,213*%**  (,134%**  (,011%**
(0,002) (0,016) (0,005) (0,001) (0,002) (0,010) (0,022) (0,000)
¥ 0,348***  (,801%** 0,338%%* 0,194%*%* 0,647***  (,798%**  (,85]%** 0,185%%*
(0,061) (0,081) (0,155) (0,099) (0,030) 0,031 (0,025) (0,078)

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadti parovaci funkce s vyuZzitim modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995). Symboly
* Rk REE oznacuji, Ze jsou koeficienty statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné€ vyznamnosti. Koeficienty bez oznacent statis-
tické vyznamnosti jsou vyznamné na hladiné vyznamnosti 15 %, vyjimkou je jen konstanta, vyjadfujici primérny fixni vliv, a proménné
pérovaci funkce, log U a log V. Symbol "X’ oznaCuje proménné, které nemohly byt do modelu zahrnuty v disledku chybéjicich dat v

daném obdobi. V piipadé Polska jsou odhady provedeny na obdobi 2001-2019.
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Odhady primérné efektivity pro regiony Ceské republiky (Stvrtletni data)
2000-2019

2000-2007

Obrazek 6.10: Odhady primémé efektivity parovaciho procesu pro regiony Ceské republiky (model

stochastickych mezi, ctvrtletni data)

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v rimci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Obrazek 6.11: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Ceské republiky (model

Regionalni rozdéleni efektivity v Ceské republice (étvrtletni data)
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Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Odhady primérné efektivity pro regiony Slovenska (étvrtletni data)

2000-2019 2000-2007
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Obrazek 6.12: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Slovenska (model stochastickych

mezi, Ctvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadi parovaci funkce v rimei modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Obrazek 6.13: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Slovenska (model stochastickych

mezi, Ctvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé odhadi parovaci funkce v rimei modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Odhady pramérné efektivity pro regiony Mad’arska (¢tvrtletni data)
2000-2019 2000-2007
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Obrazek 6.14: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Mad’arska (model stochastickych

mezi, ¢tvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadi parovaci funkce v rimei modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Obrazek 6.15: Regiondln{ rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Mad’arska (model stochastickych

mezi, Ctvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdklad¢ odhadt parovaci funkce v ramci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Odhady pramérné efektivity pro regiony Polska (¢tvrtletni data)

2000-2019

1

2000-2007

<0.5

Obrazek 6.16: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Polska (model stochastickych mezi,

Ctvrtletni data)

Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé odhadi parovaci funkce v rimei modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).

Wojewddztwo zachodniopomorskie -

Wojewddztwo wielkopolskie -

Wojewodztwo warminsko-mazurskie

Wojewodztwo swietokrzyskie L

Wojewodztwo $laskie -

Wojewddztwo pomorskie [~

Wojewddztwo podlaskie
Wojewddztwo podkarpackie [~

Wojewddztwo opolskie

Wojewddztwo mazowieckie

Regionalni rozdéleni efektivity v Polsku (¢tvrtletni data)
T T T T

R R T T F+

S U S N E—

b | | 4
————— | -

Cov oo N S

e N

b | Fommm o -

————— { | -

oo T+

Wojewodztwo matopolskier 0 0F—————— [ [ b

Wojewddztwo lubuskie -+ ———— [ b ——— 1

Wojewodztwo lubelskie - Fe———— e — — — - I -4

Wojewodztwo todzkie - comee o - —_——— .I:I:'_,
Wojewddztwo kujawsko-pomorskie - F———— e — — — - [ -1
Wojewodztwo dolnoslaskie - ‘ ‘ . T w.  p——— —‘ _____ :l:'_ 4
0.75 0.8 0.85 0.9 0.95
Efektivita

Obrazek 6.17: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Polska (model stochastickych

mezi, Ctvrtletni data)

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdklad¢ odhadt parovaci funkce v ramci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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nich zemi skupiny V4. Zajimavy je vSak i pohled na rozdéleni efektivity napfi€ regiony a Casu. V piipadé
Ceské republiky je v poslednich 3 letech relativné maly rozptyl napfi¢ regiony (s vyjimkou n&kolika od-
lehlejSich pozorovani, které se vSak v roce 2019 téméf vytratily). Patrny je rovnéz i vyrazny pokles v
efektivité parovani v letech 2012 a 2013. Podobné homogenni rozptyleni efektivity je i v pfipadé Ma-
d’arska a Polska, které vSak vykazuji nizkou heterogenitu v efektivité po celé obdobi. Nejvice rozdéleno

je tak Slovensko, kdy je patrné, Ze k n¢jaké formé konvergence nedochazi.

Vyvoj rozdéleni efektivity (Ctvrtletni data)
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Obrazek 6.18: Vyvoj rozd€leni efektivity parovaciho procesu v regionech zemi V4 (model stochastickych mezi,

Ctvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v rimci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).

6.2.3 Odhady modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy

s vz

V ramci posledni ¢asti této kapitoly obohatime odhady efektivity o vysledky vychazejiciho v literatufe
méné se vyskytujictho modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy. Odhad byl proveden pro obdobi let
2000 az 2019 (v pripadé Polska od roku 2001). S ohledem na silné nelinedrni povahu modelu se i v tomto
piipadé odhad omezil na vyuZiti plného vzorku, coZ vede k vétsi robustnosti a stabilité vysledkd oproti
odhaddm na dil¢ich dsecich, které navic mohou trpét velkou mirou nejistoty spojené s odhadem metodou
maximdln{ vérohodnosti. Odhady modelu za predpokladu konstantnich vynost z rozsahu jsou uvedeny
v tabulce 6.6. I v tomto pfipad€, podobné jako u modelu stochastickych mezi z predchozi ¢asti kapitoly,
jsou ziskané odhady relativné robustni.

Tabulka 6.5 shrnuje odhady faktorti ovliviiujicich €len neefektivity v modelu stochastickych mezi s
fixnimi vlivy pro jednotlivé zemé a pouZitd data. I zde se jednd o faktory ovliviiujici pfimo neefektivitu
parovaciho procesu a vliv na efektivitu tak ma opacné znaménko. Ukazuje se, Ze i pfi zahrnuti moZnych
nepozorovanych heterogenit napfi¢ regiony je v pfipadé vétSiny zemi, vykazuje vétSina zemi, kromé
Polska, rostouci trend v efektivité parovaciho procesu, tuto skute¢nost nebyl schopen model stochastic-
kych mezi z predchozi kapitoly identifikovat, pfestoZze tomu obrazek vyvoje efektivity 6.18 napovidal.
V piipadé Ceské republiky je patrnd stile procykli¢nost vyvoje efektivity, pozitivni vliv na efektivitu
ze strany podilu nezaméstnanych pobirajicich pfispévky v nezaméstnanosti. Pozitivni vliv dlouhodobé
nezaméstnanych se neprokazal, coz miZeme prisoudit tomu, Ze se jednd o regionalné specificky faktor.
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Negativni vliv na efektivitu naopak pretrvava u podilu nezaméstnanych Zen, absolventi a osob s vyso-
koskolskym vzdéldnim. Pfes rostouci trend v efektivité vykazuji ostatni zemé proticykli¢nost ve vyvoji
efektivity (vyjimkou je Polsko pii zahrnuti dat pracujici s mezerou indexu primyslové produkce). V
piipadé Slovenska se jako vyznamny faktor ukazuje podil dlouhodobé nezaméstnanych uchazecd jako
faktor zvySujici efektivitu parovaciho procesu. Pfi zohlednéni individudlnich specifik jednotlivych regi-
ond Slovenska se ukazuje, Ze je to spiSe tato z pouZitych dat nepozorovana heterogenita, jejiz nezahrnuti
ma4 vliv na vyslednou efektivitu. Odhady modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy ukazuji totiZ veéts{
miru homogenity napfi¢ regiony, jak ukazuji obrazky 6.21 a 6.22. V pripad¢ Mad’arska a Polska nejsou
vSechny ukazatele svymi znaménky zcela robustni a kompatibilni se zdvéry odhadu modelu stochastic-
kych mezi. To je nicméné dano tim, Ze i model stochastickych mezi s fixnimi vlivy odhaduje vysokou
miru efektivity v pfipadé Mad’arska i Polska, a to s velmi malou variabilitou, viz obrazky 6.23, 6.24,
6.25 a 6.26. Odhady faktoru, které ji ovliviiuji se tak mohou v tomto piipadé vzajemné kompenzovat.

Tabulka 6.6: Odhady parovaci funkce z modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy (obdobi 2000-2019)

Ctvrtletni data Mésicni data

Parametr CR SR HU PL CR SR HU PL

log U 0,816%***  (,720%**  0,779***  (,704%**  (0,800***  (,714%*%*  (,726***  (,769%**
(0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000)

logV 0,184%#%  (0,280%**  (,221***  (,296%**  (0,200%**  (,286%**  (,274%*% (23] %**
(0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000)

trend -0,001***  -0,003%**  -0,001*%*  (,005%** -0.001 -0,001 3% -0.001 0,000%3*
(0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0.000) (0,000) (0-000) (0,000)

Ygap -0,479%%%  0,052%*%  (,082%**  (0,229%**  _(,715%**  (0,008%**  (,002%**  -(0,138%:k*
(0,003) (0,000) (0,000) (0,002) (0,001) (0,000) (0,000) (0,000)

U_fem_rate  0,176%** X 0,293%*%  (),232%:** X 0,090
(0,000) (0,000) (0,000) (0,000)

U_abs_rate 0,200 0,104 -0,004%#%  0,052%**  (,236%**  -0,020%** 0,034
(0,007) (0,000) (0,000) (0,019) (0,001) (0,001) (0,000)

U_ben_rate -0,703 % X 0,001%*#%  (,198%**  -(,344%:k* X 0,008***  -0,060%**
(0,000) (0,000) (0,003) (0,000) (0,000) (0,000)

Age_24_rate  0,455%%* X X -0,2073%:* X X X 0,350%:*
0,001 (0,000) (0,000)

Age_b5_rate  -0,122%%:* X X -0,110%** X X X X
(0,000) (0,000)

Edu_1_rate -0,115%:%* X X -0,276%** X X X X
(0,004) (0,000)

Edu_3_rate 0,108%%** X X 0,278%%* X X X X
(0,000) (0,000)

U_3_rate 0,474%%% X 0,065°%#* X 0,029%#* X X
(0,000) (0,000) (0,001)

U_12_rate -0,012%*%* X 0.043*** X X X

(0,000) (0.000)

log o2 -4,084%%% 3 167k 4,006%FF 521 8%kx 309Dk kk F (DTHkE 3 RRQHAA 5 D5k
(0,002) (0,003) (0,001) (0,001) (0,001) (0,001) (0,000) (0,001)

log o2 -1,522 -1,393* -1,405%%:* -1,565 -1,406 -1,403 -1,395 1,407
(12,95) (0,765) (0,153) (33,36) (19,93) 6,142 (2,726) (9,251)

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadti parovaci funkce s vyuZzitim modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995). Symboly
* Rk EEE oznacuji, Ze jsou koeficienty statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti. Symbol "X’ oznacuje proménné,
které nemohly byt do modelu zahrnuty v disledku chybéjicich dat v daném obdobi. V piipadé Polska jsou odhady provedeny na obdobi
2001-2019.

Odhady pramé&rnych hodnot efektivity pro Ceskou republiku na celém vzorku a na dil¢ich obdobich
ukazuje obrazek 6.19 a rozdéleni efektivity napfi¢ regiony pak obrazek 6.20. Ceské republika v ramci
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modelu stochastickych mezi se zahrnutym individudlnim vlivem je jedinou ze zkoumanych zemi, kde je
patrnd vétsi mira heterogenity. NiZsi efektivita se ukazuje u krajd uvadénych jiz v predchozich analyzéch,
zejména tedy u Usteckého kraje, Moravskoslezského kraje a v pokrizovém obdobi v piipadé Prahy, pravé

rozdéleni efektivity v Praze je diky svému vyvoji nejvice volatilni (viz obrdzek 6.20).

Odhady primérné efektivity pro regiony Ceské republiky (Stvrtletni data)
2000-2019 2000-2007

Obrazek 6.19: Odhady primémé efektivity parovaciho procesu pro regiony Ceské republiky (model

stochastickych mezi s fixnimi vlivy, Ctvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadd parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).

Odhady primérnych hodnot efektivity pro Slovensko na celém vzorku a na dil¢ich obdobich uka-
zuje obrdzek 6.21 a rozd€leni efektivity napfi¢ regiony Slovenska je zobrazeno na obrazku 6.22. I pii
zohlednén{ individudlnich nepozorovanych charakteristik v parovacim procesu zlstavaji mezi nejméné
efektivnimi regiony Bratislava a Trnavsky kraj. Tento rozdil je ale mnohem niz$i a reflektuje dlouho-
dob4 specifika téchto kraji predstavovanych nadprimérnou hodnotou miry volnych pracovnich mist i
strukturou uchazecl o zaméstnani. Jako velmi efektivni se jevi i regiony vychodni ¢asti Slovenska, které
dosahuji nadprimérnych hodnot miry nezaméstnanosti. Pfi zohlednéni nepozorovanych specifik parova-
ciho procesu se jevi i tyto regiony jako velmi efektivni, tedy ty, které s ohledem na dostupnd pracovni
mista a poCty nezaméstnanych dokazi vytvofit v porovnani s ostatnimi regiony podobné efektivni pocet
novych pracovnich svazkd. Toto specifikum modelu stochastickych mezi s individudlnimi vlivy lze in-
terpretovat tak, Ze i v téchto regionech je trvale pritomna ¢ast nezaméstnanych, kterd s riznych divodi
nem4d zdjem o volnd pracovni mista. Zohlednéni tohoto faktu skrze individudlni vliv tak vede k zdvéru o
jinak efektivnich trzich prace. Pohled na rozdéleni efektivity v rdmci celého obdobi (obrizek 6.22) navic
ukazuje to, Ze na rozdil od napt. Bratislavy si tyto kraje udrZuji vysokou miru efektivity parovéni po celé
obdobi.

Regiondln{ primérné hodnoty odhadnuté efektivity parovaciho procesu pro Mad’arsko jsou zobra-
zeny na obrdzku 6.23. V tomto pfipadé se potvrzuje vSeobecny zavér o vysoké efektivité parovaciho

224 .

procesu (a jeji homogenité napfi¢ regiony), jak tomu bylo i u modelu stochastickych mezi bez pred-
pokladu individudlnich vlivd. Mirné nizsi efektivitu 1ze vidét jen u regiond Szabolc a Bacs-Kiskun v
obdobi let 2008-2013 jako disledek vyssiho podilu absolventd (coz je patrné zejména v piipadé€ regionu

Szabolc). Rozdéleni efektivity napfic regiony ukazuje obrdzek 6.24, které ukazuji z hlediska extrémnich
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Regionalni rozdéleni efektivity v Ceské republice (Gtvrtletni data)
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Obrazek 6.20: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Ceské republiky (model

stochastickych mezi s fixnimi vlivy, Ctvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v ramei modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).

Odhady pramérné efektivity pro regiony Slovenska (¢tvrtletni data)
2000-2019 2000-2007

2008-2013 2014-2019

Obrazek 6.21: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Slovenska (model stochastickych

mezi s fixnimi vlivy, ¢tvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadd parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).
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Regionalni rozdéleni efektivity na Slovensku (Ctvrtletni data)
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Obrazek 6.22: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Slovenska (model stochastickych

mezi s fixnimi vlivy, ¢tvrtletni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdklad¢ odhadt parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).

hodnot jednordzovy pokles efektivity v téchto regionech.

Odhady prumérnych hodnot efektivity pro pfipad Polska na celém vzorku a na dil¢ich obdobich
ukazuje obrazek 6.25. Vyrazn€ podprimérnych hodnot odhadnuté efektivity parovani vykazuje v letech
2014-2019 vojvodstvi Dolnoslaskie jako dusledek poklesu podilu nezaméstnanych ve veéku do 24 let.
Z rozdéleni efektivity napfi¢ regiony, jak je zobrazeno na obrazku 6.26, se ukazuje nejvétsi rozptyleni
miry efektivity ve zminiovaném regionu. Naopak, regiony odpovidaji vojvodstvim Pomorskie, Podlaskie,
Podkarpackie nebo Lubuskie patii pti zohlednéni individudlnich charakteristik v parovacim procesu k
nejefektivnéj$im a nejméné volatilnim.

Vyvoj a rozdéleni efektivity parovaciho procesu vychdzejiciho z modelu stochastickych mezi s fix-
nimi vlivy ilustruje obrazek 6.27. V porovnani s vysledky z modelu stochastickych mezi prezentovanych

na obrdzku 6.18 spociva hlavni rozdil v drovni primérné efektivity, ktera se diky pfitomnosti individual-
nich vlivi u vétsiny stat zvedla.
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Odhady pramérné efektivity pro regiony Mad’arska (¢tvrtletni data)
2000-2019

2000-2007

Obrazek 6.23: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Mad’arska (model stochastickych
mezi s fixnimi vlivy, ¢tvrtletni data)

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadi parovaci funkce v rimei modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).
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Obrazek 6.24: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Mad’arska (model stochastickych
mezi s fixnimi vlivy, ¢tvrtletni data)

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdklad¢ odhadt parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).
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Odhady pramérné efektivity pro regiony Polska (¢tvrtletni data)
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Obrazek 6.25: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Polska (model stochastickych mezi s

fixnimi vlivy, Ctvrtletni data)

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadi parovaci funkce v rimei modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).
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Obrazek 6.26: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Polska (model stochastickych

mezi s fixnimi vlivy, ¢tvrtletni data)

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdklad¢ odhadt parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).
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Vyvoj rozdéleni efektivity (ctvrtletni data)
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Obrazek 6.27: Vyvoj rozd€leni efektivity parovaciho procesu v regionech zemi V4 (model stochastickych mezi s

fixnimi vlivy, Ctvrtletn{ data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdklad¢ odhadt parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).

6.3 Shrnuti

V této kapitole byla odhadnuta efektivita parovaciho procesu a faktord, které ji ovliviiuji pro celostatn{ i
regiondlni trhy prace zemi skupiny V4. PouZiti Ctvrtletnich a mési¢nich dat nepfineslo ve vSech pripadech
vZdy robustni vysledky, coZ je vSak cena za vyuZiti dat, kterd diky své periodicit¢ mnohem lépe vyjadiuji
skute¢nou dynamiku a variabilitu ve vyvoji nezaméstnanosti a volnych pracovnich mist ve srovnani
napf. s rocnimi agregaty, kde se tento typ dynamiky muiZe vytradcet. Model panelovych dat s fixnimi
vlivy nepatii v literatufe mezi preferované metody odhadu efektivity, nicméné davd ndm ze své pozice
snadno uchopitelného regresnitho modelu cennou informaci o vlivech ovliviiyjicich samotny parovaci
proces. Odhadnutou efektivitu je nisledné potfeba chépat s jistou rezervou jako miru relativni efektivity
vzhledem k maximalné dosazené efektivité béhem zkoumaného obdobi, coZ vede k citlivosti vysledkii
na ojedinélé extrémni resp. odlehlé hodnoty. Pfi zohlednéni této skutecnosti vSak i tento model dokédze
poskytnou pribliznou informaci o relativnim rozdéleni a heterogenité napfic regiony.

Model panelovych dat s fixnimi vlivy i model stochastickych mezi (bez fixnich vlivi) identifikovaly
v piipadé Ceské republiky jako méné efektivni regiony Ustecky kraj a Moravskoslezsky kraj, coZ jsou
regiony s vysokym podilem nezaméstnanych ve véku 55 let a vySe a rovné€Z i nezaméstnanych mladsich
24 let. Oba tyto faktory byly v modelu fixnich vlivli identifikovany jako faktory majici tendenci sniZovat
miru parovani a zprostiedkované i efektivitu parovactho procesu. V modelu stochastickych mezi vSak
jako faktor snizujici efektivitu v téchto regionech vystupuje podil nezaméstnanych absolventt a jejich
vzdélanostni struktura. Rozdil jednotlivych efektd na efektivitu byla typickd i pro ostatni zemé a regiony.
Ukazalo se, Ze pfestoZe oba modely maji tendenci vykazovat podobné rozdéleni efektivity napfic regi-
ony, je velka Cast faktord podminéna konkrétni zemi, typem pouZitych dat, a v pfipadé modeli fixnich
vliv i zkoumanym obdobim. Robustn{ vSak zlstdvaji odhady elasticity parovani vzhledem k nezamést-
nanosti a v rimei jednotlivych zemi pak procykli¢nost efektivity parovaciho procesu (Ceské republika a
pro mésicni data Mad’arsko a Polsko) resp. proticykli¢nost v piipadé Slovenska. Model stochastickych
mezi prokdzal robustni vysledky ve vlivu faktoru podilu nezaméstnanych pobirajicich piispévky v neza-
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méstnanosti (pozitivni vliv na efektivitu) a v piipadé Ceské republiky pak podil vzd&lanostni struktury
(rtst podilu nizko kvalifikovanych i vysoce kvalifikovanych ma tendenci snizZovat efektivitu parovaciho
procesu). Tento zdanlivy rozpor je mozné ilustrovat na piikladu Prahy, kterd m4 nejvyssi podil vysoko-
Skolsky vzdélanych nezaméstnanych. Vysvétleni vlivu tohoto faktoru na nizkou efektivitu parovactho
procesu spo¢iva zejména v tom, Ze tato kategorie nezaméstnanych miize patfit do kategorie osob s vy-
sokou fluktuaci mezi pracovnimi pozicemi a prestoZe si dokazi velmi rychle najit nové pracovni misto,
jsou v zdsobé registrovanych nezaméstnanych nahrazeni novymi vysokoskolsky vzdélanymi uchazeci o
zaméstnani, ktefi svou pracovni pozici opustili ve snaze najit si pozici novou. Nicméné, to plati v pripadé
regiont s vysokou té€snosti na trhu prace, tedy regiond z nadprimérnym poctem volnych pracovnich mist.
U jinych regiond tento jev mdZe znamenat spiSe $patnou strukturu volnych pracovnich mist.

VétSina zemi, s vyjimkou Slovenska vykazuje konvergenci ve vyvoji efektivity, tedy postupné sbli-
Zovéni se v prumérnych mirach efektivity doprovazené i sniZujici se variabilitou vzhledem k témto pri-
mérim. Celkové se v pfipadé Mad’arska a Polska ukazuje podobné rozdélen{ efektivity napfic regiony.

Modely stochastickych mezi obecné potvrzuji rostouci trend v efektivité, samotny rozdil drovni je
pak dan zahrnutim nebo nezahrnutim ¢lenu fixnich (individudlnich) vlivd. V rdmci modelu stochastic-
kych mezi s fixnimi vlivy se totiZ ukazuje v priméru vysoka mira efektivity regionli napii¢ zemémi
skupiny V4. Tento zdanlivy rozpor mé vSak logické vysvétleni, ktery je potfeba mit pfi chdpani vysledki
odhadd modelt efektivity na paméti. Logiku vysvétleni 1ze ilustrovat opét na piikladu regionu Praha,
tedy obecné regionu s podprimérnym odhadem efektivity v pripadé pouziti standardniho modelu sto-
chastickych mezi a naopak srovnatelnou drovni vysoké efektivity s ostatnimi regiony v pfipadé modelu
stochastickych mez{ s fixnimi vlivy. Individudln{ vliv totiZ zachyt{ jinak nepozorované individudlni cha-
rakteristiky kazdého z regiont (neménné v Case) v parovacim procesu. Pokud tak po celou dobu vidime,
Ze region Prahy vykazuje podprimérné hodnoty nezaméstnanosti, nadprimérné hodnoty t€snosti trhu
price (tedy nadprimérné hodnoty miry volnych pracovnich mist) a pozorujeme zde také oproti jinym
regiontim napf. jedine¢n€ vySsi podil vysokoskolsky vzdélanych nezaméstnanych, je tento faktor, ktery
miZe korespondovat napf. s vySe uvedenou a v datech pfimo nepozorovatelnou fluktuaci téchto pra-
covnikl, z vétsi Casti zaClenén do regionu specifické troviiové konstanty parovaci funkce. Diky tomu
hraje v determinaci efektivity mnohem mensi roli, pfestoze i tak mize byt tento faktor stdle vyznamny
a korespondovat, ale uZ ne v tak velkém rozsahu, obecnému vlivu podilu vysokoSkolsky vzdélanych
osob na efektivitu parovaciho procesu napric¢ regiony. Mnohem prikaznéji se tento efekt individualnich
vlivil objevuje na Slovensku, kde stird propastné rozdily v identifikované efektivité parovaciho procesu
mezi zdpadem a vychodem Slovenska, pokud je pouZita standardni model stochastickych mezi. Na jedné
strané tento individudlni vliv dokdZe zachytit specifika regionu Bratislava (podobné tém, které odpovi-
daji Praze), jednak dokdZe zachytit i dlouhodob4a (pfimo nepozorovand) strukturalni specifika vychodnich
regiontl vykazujici dlouhodobé nadprimérné miry nezaméstnanosti. Pfi jejich zohlednéni skrze indivi-
dudlni vliv na parovaci funkci vidime, Ze pfi dané vysi a vice ¢i méné nepozorované kvalité struktury
nezameéstnanosti a volnych pracovnich mist dokazi tyto regiony ,,vytéZit“ v ramci umist’ ovani uchazeci
svého maxima (v relativnim srovndni s ostatnimi regiony a jejich specifiky). Zavérem je tak vhodné
zdliraznit, Ze vysokd mira efektivity parovaciho procesu nemusi nutné znamenat i nizkou nezaméstna-
nost (pokud jsou zohlednéna regiondlni specifika). Svou roli sehrdvd pohled na zmény v efektivité, kdy
plati, Ze rust efektivity parovaciho procesu v Case vede k poklesu miry nezaméstnanosti, ale pokles sa-
motné efektivity vzdy k riistu nezaméstnanosti vést nemusi, zvlasté pak v obdobi poslednich péti let, kdy
vyrazné roste tésnost na trhu prace. Mira efektivity tak ukazuje potencidl pro dalsi snizovani nezamést-
nanosti.

V této kapitole jsme zaméfili pozornost na efektivitu trhli prace v regiondlnim méftitku. V nésledujici
kapitole uzavieme problematiku dynamiky, flexibility a efektivity trhu prace pohledem na agregované
trhy prace s vyuZitim strukturdlniho dynamického modelu vSeobecné rovnovéhy, diky kterému, kromé
odhadi efektivity parovaciho procesu pro celou ekonomiku, odhadneme i obtiZzné pozorovatelné struk-
turdlni charakteristiky trhd prace a vyhodnotime jejich vliv na vyslednou dynamiku ukazatelt trhu prace
v kontextu fungovéni celé (byt’ modelové) ekonomiky.



Kapitola 7

Trh prace a jeho dynamika a efektivita
pohledem DSGE modelu

V této kapitole se zaméfime na identifikaci efektivity parovaciho procesu a strukturdlnich charakteristik
trhli prace zemi V4 v makroekonomickém pojeti DSGE modelu s redlnymi frikcemi na trhu prace a me-
chanismem mzdového vyjednavani. V dvodu kapitoly si podrobné rozebereme prislusny DSGE model
a jeho strukturu a nésledné budou provedeny odhady parametrii na zakladé pozorovanych makroekono-
mickych dat. Dynamické vlastnosti modelu budou vyhodnoceny srovnanim funkce impulznich odezev
klicovych veli¢in spojenych s trhem prace na Soky trhu préce.

7.1 DSGE model se ''search and matching'' mechanismem

Pro odhady efektivity parovaciho procesu a dalSich strukturdlnich charakteristik trhd prace pro zemé
Visegradské skupiny vyuZijeme modifikovany DSGE model se ,,search and matching* mechanismem,
ktery byl publikovan v praci Lubik (2009) a Lubik (2012). Modifikace bude spocivat zejména v ex-
plicitnim zachyceni miry separace a efektivity parovaciho procesu jako v Case promé€nnych parametra.
Tato modifikace tak umoZni modelovat nepozorovanou efektivitu podobnym postupem, jako tomu bylo
v praci Klinger — Weber (2016). DalSim dpravou je precizni odvozeni a doplnéni celého modelového
konceptu a korekce nékterych chyb a nepresnosti, které se objevuji v modelu rozvinutém v predchozich
dvou zmitovanych publikacich. Jak ukazuje Némec (2013a) nebo Némec (2013b), i pfes jednoduchost
samotného konceptu dokaZe tento model zachytit klicové charakteristiky dynamiky trhu prace, zejména
v souvislosti s identifikaci efektivity pdrovaciho procesu. To dokazuje na vice ¢i méné komplexnéjsich
modelech i Némec — Macicek (2016), Papai — Némec (2015), Jakab — Kénya (2016), Albertini et al.
(2012) nebo Sheen — Wang (2014), které se 1i§i v rozsahu ostatnich sektorti ekonomiky zahrnutych do
modelu, nicméné odhady jadra definovaného parovaci funkci a procesem mzdového vyjednavéni z hle-
diska odhadd ziistava velmi robustni.

Jak jiZ bylo popséno v ¢asti 2.1.1, ,,search and matching‘ mechanismus popisuje trhy prace, které se
vyrazné 1isi od dokonale konkuren¢nich trhli prace. Tento mechanismus predstavuje zpisob jak do dy-
namickych makroekonomickych modelti vnést redlné rigidity na trhu prace vychazejici z pozorovatelné
reality, kdy uchazeciim o prici né€jakou dobu trva, nez si dokazi nalézt odpovidajici pracovni misto a
stejné tak i trvd firmam nalezeni vhodného uchazece o nabizenou volnou pracovni pozici. Proces tvorby
pracovnich svazki je tak casové i finanén€ naroCny. Zakladni stavebni kameny modelu tvoii sektor do-
macnosti, sektor firem pohybujicich se na monopolisticky konkuren¢nim trhu a kromé mechanismu pé-
rovani volnych pracovnich mist a nezaméstnanych jedinct je specifikem tohoto modelu i diiraz na proces
vyjedndvani o mzdach, ktery se tak rovnéZz pfibliZuje redliim zkoumanych ekonomik, kdy v ¢4sti ekono-
miky probiha proces mzdového vyjedniavani mezi odbory a firmami, ktery minimalné zprostfedkované
ovliviiuje i nastaveni mezd v oblastech ekonomiky, které nejsou pokryty odborovou €innosti. Soucésti
modelu je i sektor vlady, ktery slouZi jen k tomu, aby do modelu mohly byt zavedeny pausalni dané
pro financovani piispévkll v nezaméstnanosti. Jak uvidime, tento mechanismus nijak zasadné neovlivn{
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optimdlni chovani domécnosti (¢imZ se nijak nevymyka oproti jinym DSGE modeltim s podobnym me-
chanismem fungovéni vlady), nicméné role prispévki v nezaméstnanosti nebude ryze formalni, a bude
hrat svou roli v ramci procesu mzdového vyjednavani, a to jakozto soucast rezervacni mzdy zaméstnanca.
Bodové 1ze charakteristiky modelu shrnout ndsledovné:

e jednd se o model uzaviené ekonomiky;

e na trhu statkl funguji monopolisticky konkurenéni firmy produkujici diferencované produkty (exis-
tuje zde tedy tzv. tvorba cen pfirdazkou, cena statki je tedy nad meznimi ndklady);

e diky procesu mzdového vyjednavani se domécnosti rozhoduji jen o velikosti spotfeby, ne 0 mnoz-
stvi nabizené préce, kterd bude vysledkem procesu mzdového vyjedndvani;

e v modelu nevystupuje kapital (ani obligace) a nedochdazi tak k mezicasové volb€ v ramci rozhodo-
vani domacnosti;

e v modelu nejsou zavedeny nomindln{ cenové ani mzdové rigidity, z tohoto diivodu zde nevystupuje
monetdrni politika, kterd by byla zcela neidcinnd diky oddéleni nomindlnich a redlnych veli€in, tedy
existenci klasické dichotomie;

e pracovni sila je tvofena homogennimi jednotlivci bez rozdilli ve svych znalostech a schopnostech;

e proces hleddni prace je ndkladny a stejné tak i tvorba a obsazovani volnych pracovnich mist (coz
je dalsi rozsifeni pivodniho ,,search and matching“ mechanismu);

Nyni se tedy zaméfme na podrobny popis jednotlivych prvki celého modelu, pficemZ zacneme sektorem
domécnosti.

7.1.1 Sektor domacnosti

Sektor domécnosti je tvofen kontinuem identickych domdacnosti, v rdmci kterych existuje kontinuum pra-
covniki predstavujicich napt. rizné druhy pracovni sily, coZ vak pro fungovani a dynamiku modelu nen{
podstatné, nebot’ toto kontinuum pracovniki 1ze reprezentovat odpovidajicim kompozitnim indexem, jak
je tomu obvyklé v oblasti dynamickych stochastickych modeld v§eobecné rovnovahy. Reprezentativni
domdcnost se snazi v rdmci svého rozhodovani najit takovou trajektorii spotieby, tedy spotfebu v kaz-
dém casovém okamZiku, aby maximalizovala svou uZitkovou funkci definovanou jako o¢ekavanou sumu
diskontovanych uzitkd

oo l-0o
. =1
UC)=E ) A" | ————xins|, (7.1)
j=t

kde (3 je diskontni faktor, C; spotiebni ko§ (agregovanou spotiebu) domdcnosti, ¢ > 0 parametr rela-
tivni averze vici riziku, tedy inverzni hodnota k elasticité meziCasové substituce mezi spotfebou dnes
a spotfebou v budoucnu. Proménnd n; € [0, 1] odpovida podilu zaméstnanych ¢lenti domécnosti a x;
predstavuje Sok v disuZzitku nabidky price, ktery je modelovén jako exogenni, tedy v modelu nedetermi-
novany, stochasticky proces. Oproti fad¢ jinych DSGE modelt neni pfedmétem optimalniho rozhodovani
domacnosti mnoZstvi nabizené prace (které je zde reprezentované podilem zaméstnanych ¢lend doméc-
nosti). Toto mnozstvi, jak dale uvidime, je z pohledu doméacnosti dané a je vysledkem procesu mzdového
vyjedndvéni.

Reprezentativni domdacnost je pii svém rozhodovani o optimdlni trajektorii spotieby v ¢ase vazana
rozpoctovym omezenim

Ct‘l‘T’t = Wyt + (1 —nt)b—i-l_[t, (72)

kde C; predstavuje celkové vydaje na spotiebu (spotiebni kos) v Case t a T} je pausalni dan (resp. transfer,
pokud je jeho hodnota zadpornd). Pfi{jmovou stranku domécnosti pfedstavuji pfijmy z prace determinované
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mzdou, wy, a to pro zamestnané cleny domacnosti, jejichz podil je n, a pfijmy z podpory v nezaméstna-
nosti, b, poskytovand nezaméstnanym ¢lenim domdcnosti (s podilem 1 — n;) ze strany vlady. Podpora
v nezaméstnanosti je financovdna z danovych piijmi a v modelu je uvazovan jako v ¢ase neménny pa-
rametr. Vyraz II; pak odpovid4 piijmim domécnosti plynoucich z vlastnictvi firem. Tuto konceptudln{
¢ast modelu si 1ze pfedstavit jako zisk firem nebo néjaky druh dividendy (konkrétni forma samozfejmé
nemad vliv na celkovou dynamiku modelu).

Reprezentativni domécnost se tedy rozhoduje jen o mnozstvi spotfebovavanych statki (resp. velikosti
spotfebniho koSe). Diky absenci kapitédlu a finan¢niho trhu neni v modelu pfitomen koncept mezi¢asové
volby. Maximaliza¢ni problém domacnosti dany rovnici (7.1) vzhledem k rozpoctovému omezeni (7.2)
vede k ndsledujicim podminkdm prvniho fadu

- j—t C}_U —1
£(C’t,)\t) = F; ;ﬂ ? — XN - N\ (C’t+Tt—wtnt— (1—nt)b—Ht),
OL(Cy, \t) 0
0Cy -
M =Cy 7, (7.3)

kde vyraz A; predstavuje Lagrangetv multiplikdtor vzhledem k rozpoctovému omezeni reprezentativni
domadcnosti. V dals{ ¢4sti se budeme vénovat uchopeni trhu price.

7.1.2 Trh prace

To jak je v tomto modelu formulovan trh price, je klicové pro jeho dynamiku a rovnézZ i dynamiku celé
ekonomiky predstavované timto DSGE modelem. Diky existenci ,,Search and matching‘ mechanismu je
trh prace zatiZzen redlnymi frikcemi. Ty jsou zcela v souladu s vykladem v pfedchozich kapitoldch (viz
napft. ¢ast 2.1.1) popsatelné skrze parovaci funkci, vyjadienou jako Cobbova-Douglasova funkce

mye(ug, vy) = utufvtl_é, (7.4)

kde m; vyjadfuje pocet nové vytvorenych pracovnich part (svazkil) mezi nezaméstnanymi jednotlivci,
U, a volnymi pracovnimi misty, v, nabizenymi firmami. Parametr &, kdy 0 < £ < 1, predstavuje elas-
ticitu parovani nezaméstnanych. V této definici tak celd parovaci funkce vykazuje konstantni vynosy z
rozsahu, coZ pro nds znamena, Ze ob¢ strany rovnice lze vydeélit celkovou pracovni silou, ¢imZ dané ve-
liciny budou vyjadfovat postupné miru nové vzniklych pracovnich svazkd, miru nezaméstnanosti a miru
volnych pracovnich mist. Clen y je exogenni stochasticky proces, ktery vyjadiuje efektivitu celého pa-
rovactho procesu. Pravdépodobnost obsazeni volného pracovniho mista na agregatni Grovni (tedy drovni
celé ekonomiky) zdvisi na té€snosti trhu prace vyjadiené proménnou 6;:
Vg

0, — (1.5)

Ut

S vyuzitim tohoto znaceni tak pravdépodobnost obsazeni volného pracovniho mista, ¢, 1ze zapsat jako
funkci tésnosti trhu prace. Tato pravdépodobnost odpovidad podilu poctu nové vytvorenych pracovnich
svazkt na celkovém poctu volnych pracovnich mist, tedy

m
a = qi(0;) = —-. (7.6)
Ut

Celkova zaméstnanost (mira zaméstnanosti) je definovana jako

ng = 1-— Ut (77)
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a odpovida tedy podilu zaméstnanych osob v reprezentativni domdacnosti. Dynamika vyvoje miry za-
méstnanosti v ¢ase je definovdna jako

ne = (1 — pe) (N1 + ve—1qe—1) (7.8)

kde p; budeme chépat jako v ¢ase proménnou miru separace pracovnich mist. Mira separace pracovnich
mist vyjadfuje podil pracovnich mist, které v daném case zaniknou. Jak ukazuje vztah (7.8), se stejnou
pravdépodobnosti zanikaji jak pracovni mista v pfedchozim obdobi, n;_;, tak i nové vytvorend a ob-
sazend pracovni mista z v pfedchozim obdobi. Diky tomuto zpoZdéni pfedpokldddme, Ze nové vzniklé

pracovni svazky se stanou produktivnimi aZ v nasledujicim obdobi (pfi¢emz ¢ést z nich miize zaniknout
jesté pred tim, neZ vstoupi do samotné produkéni funkce firem).

7.1.3 Sektor firem

Sektor firem je odpovidd monopolisticky konkurenénim trhu, coZ znamen4, Ze firmy vyrabéji diferen-
covany produkt. Kazda firma (kterych uvaZzujeme nekonecné mnoho a lze je tak matematicky definovat
resp. indexovat na spojité mnoZiné v intervalu nula a7 jedna) tedy Celi klesajici poptdvce po své produkci.
Produkce jednotlivych firem nasledné vstupuje do spotiebitelského kose, C, ktery 1ze definovat, jak je
tomu v DSGE modelech obvyklé, skrze CES index (index s konstantni elasticitou substituce). Podobné
1ze definovat i agregatni cenovy index P;, ktery se v rovnici (7.2) neobjevuje z toho divodu, Ze zde neu-
vazujeme mezicasovou volbu, kdy by i zmény v relativnich cendch hraly v ramci Eulerovy rovnice svou
roli. Spotfebni index, cenovy index a celkovy vystup ekonomiky, Y;, 1ze definovat jako

1+e4

1 ., =
0

1 o
P = ( / pt(i)_atdz) , (7.10)
0

1
Y, = / pe(i)ci(i)di = PCy. (7.11)
0

V rovnicich (7.9) a (7.9) ptedstavuje ¢;(i) mnozstvi spotfebovdvanych vyrobki i-té firmy v Case ¢, a
pi (i) predstavuje cenu vyrobku vyrdbéného i-tou firmou. Clen 1 + &, reprezentuje elasticitu substituce
ve spotfeb€ mezi jednotlivymi druhy diferencovanych statkii. Diky existenci monopolistické konkurence
odpovidd je poptavkova funkce po produkci dané firmy klesajici funkci ceny. Poptdvka po produkci
reprezentativni firmy (kdy pro pfehlednost vynechdme v nésledujicim vykladu a zapisu pfisluSny index
1) ma podobu

Dbt Tl
= (= Y; 7.12
Yt <Pt) T (7.12)

kde y; oznacuje produkci dané firmy a zdroven se jednd i o velikost poptavky po produkci této firmy,
ct. Vyraz P; reprezentuje agregétni cenovou hladinu, Y; predstavuje agregitni vystup. Clen &, jakoZto
souldst elasticity substituce ve spotiebég, je modelovan jako v ¢ase proménny parametr, tedy stochasticky
proces. Vyraz —(1 + ;) odpovida cenové elasticité poptavky.

Diky absenci kapitdlu v tomto modelovém konceptu lze produkéni funkci zapsat jako standardni
Cobbovu-Douglasovu funkci s jedinym parametrem, kterym je mnoZstvi najimané prace, n;. I v tomto
pfipadé bychom mohli pfedpoklddat diferencovanou nabidku price v tom smyslu, Ze nabizené mnoz-
stvi prace jednotlivymi Cleny reprezentativni domacnosti se li§i ve své produktivité dle typu nabizené
prace. Nicméné, analogickou definici ke spotfebnim a cenovym CES indexlim 1ze definovat i odpovida-
jici CES indexy pro nabidku prace reprezentativni domdacnosti, ns, a mzdu, wy. Tento aspekt vSak nijak
neovliviiuje dynamiku a fungovéani popisovaného modelu jako celku a jednalo by se v tomto pfipadé jen
o formdlni zachyceni moZnosti existence diferencované pracovni sily. Produkéni funkce méa podobu

yr = A, (7.13)
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kde parametr 0 < o < 1 umoziiuje predpokladat jak klesajici, tak i konstantni mezni produkt prace. Clen
Ay popisuje technologickou troveri v Case t, kdy predpokldddme, Ze se jednd o exogenni stochasticky
proces. V produkéni funkei nepfedpokladdme explicitni existenci kapitalu, nicméné miZeme ho chapat
implicitné jako fixni a neménny faktor specificky pro kaZdou firmu (tedy jako fixni soucdst technologické
trovné, Ay).

Optimalizaéni problém reprezentativni firmy je zaloZen na optimalni volbé mnoZstvi pracovniki, n,
poctu nové otevienych volnych pracovnich mist, v; a cenus vé produkce, p;. Snazi se maximalizovat
o¢ekdvanou sumu budoucich diskontovanych ziski, vyjadienou jako

00 —1—¢4
. D J K
B FTN | <Pj> Yj —wjn; - g“;/) ) (7.14)
j=t J

a to s ohledem na dvé omezujici podminky. Prvni z nich je vyvoj zaméstnanosti v ¢ase dany rovnici (7.8),
druhou je pak omezeni ve formé poptavky po produkci této reprezentativni firmy reprezentované rovnici
(7.12) (tato druha omezujici podminka je jiz soucasti samotného vyrazu pro zisk firmy v Case t). Zisk
firem je v kazdém Case diskontovan nejen s ohledem na diskontni faktor domécnosti, ale je vyhodnocen
z pohledu mezniho uzitku, A;, v daném Case. Posledni Clen ve vztahu (7.14) piedstavuje ndklady na vy-
tvofeni nového pracovniho mista, kdy predpokladame, Ze x > 0 a1 > 0. Podobné jako je tomu u mezni
produktivity v produkéni funkci plati, Ze pro 0 < 1 < 1 jsou mezni ndklady na vytvotreni nového pra-
covniho mista klesajici, pro ¢» > 1 jsou naopak ndklady na vytvoreni nového pracovniho mista rostouct.
Parametr x plni funkci $kdlovaciho parametru pro konzistenci méfitka pfijmové a nakladové ndkladové
stranky ziskové funkce. S vyuZitim Lagrangeovy funkce aplikované na vySe uvedeny maximalizacni
problém s omezenim danym rovnici (7.8) a po drobnych algebraickych dpravach ziskdme nasledujici
podminky prvniho fadu:

Ut
aZs
g 1+ Et

’Wtw_l) = (1 = p) @t EiBes17e41, (7.16)

Tt = pr — we + (1 — pr) Bt Bra1Tes1 (7.15)

kdy definujeme stochasticky diskontni faktor 3; (zohlednujici relativni zménu v meznich uZitcich ze
spotieby, A\;) jako

At
= f—. 7.17
Bt N (7.17)

V tomto pfipadé oznaCuje 7 Lagrangetiv multiplikdtor vzhledem k omezeni danym dynamikou neza-
méstnanosti, tedy rovnici (7.8), a vyjadfuje tim soucasnou hodnotu mezniho pfinosu (zisku) z dodatec-
ného zapojeni nové pracovni sily. Jak lze vid€t z rovnice (7.15), tato veli¢ina odpovidd souctu mezni
produktivity pracovnika v Case t, kterd je poniZena o jeho mzdu, w; (mezni ndklad na pracovnika), a
k tomu je navic pfi¢ten o¢ekdvany mezni piinos tohoto pracovniho mista v dal§im obdobi, pokud toto
misto zistane i v dal$im obdobi zachovano.

Druhd z podminek prvniho radu, rovnice (7.16), reflektuje pfinosy a ndklady z nové vytvoreného
volného pracovniho mista. Na pravé strané rovnice vystupuje ofekdvany prinos z nového volného pra-
covniho mista, reprezentovany mezni hodnotou dodate¢ného pracovnika, pokud bude toto misto obsa-
zeno a bude v dalsi obdobi produktivni (to je diivod, pro¢ se zde vyskytuje i mira separace, p;). Tento
oCekavany piinos je porovnavan a v rovnovaze se musi rovnat meznim nakladim na jeho vytvoreni (leva
strana rovnice). Za pozornost stoji fakt, Ze oCekdvany mezni pfinos z nové vytvoreného pracovniho mista
je pfimo umérny pravdépodobnosti obsazeni tohoto pracovniho mista, ¢; = ¢(6;). Pokud tedy roste prav-
dépodobnost naplnéni noveé vytvoreného pracovniho mista, firmy maji tendenci tato volna pracovni mista
vytvéret (s ohledem na nédklady jejich vytvoreni).
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7.1.4 Proces stanoveni mezd

Specifikem tohoto modelu je proces stanoveni mzdové sazby. Vychodiskem pro stanoveni mezd! je pro-
ces mzdového vyjednavani mezi reprezentanty firem a reprezentanty zaméstnanct. Z hlediska ekono-
mickych redlif 1ze tento proces pfipodobnit procesu kolektivniho vyjednavani na celostatni trovni, kdy
by vyjednand mzda byla nésledné zdvaznd pro vSechny. Proces mzdového vyjedndvani vychdzi z tzv.
Nashova vyjedndvaciho problému, kdy si obé strany voli mzdu tak, aby maximalizovali celkovy pieby-
tek v rdmci vztahu zaméstnanec-zaméstnavatel. Konkrétné jsou tedy individudlni pfebytky (vychdzejici
z vyjednané mzdy) rozdéleny mezi jednotlivé ucastniky vyjedndvani tak, aby maximalizovaly vaZeny
primér téchto piebytkd, kdy vaha je dana relativni vyjednavaci silou jednotlivych aktérti vyjednavani.
Vyjednavaci funkce (celkova hodnota ptebytkil), S;, ma standardni podobu

g = ( 1 awt(nt)y7 <8L(nt)>1_777 7.18)

At Ong ony

OWi ()
kde at iz

81577(;“) je mezni piinos pracovnika pro firmu a kone¢né n € [0, 1] pfedstavuje relativni silu zamé&st-

nance (zastupce zaméstnancii resp. pracovnikll) v procesu vyjedndvani. Sila zaméstnavatell (firem) je
8It(nt)
tedy 1 — 7. Clen

predstavuje mezni piinos pracovnika pro blahobyt (uZitek) reprezentativni doméicnosti,

je definovan podminkou prvniho fddu ziskanou v rdmci optimalizace rozhodo-

vani firem o poctu zamestnanych pracovnikl. Rovnice (7.15), t.j. 7w = aIt(m) predstavuje mezni prinos

jednoho dodate¢ného pracovnika na ocekdvanou diskontovanou hodnotu budouc1ch zisku firmy. Mezni

oW, . NP ¥ <
uzitek ze zaméstnaného pracovnika pro domdcnost, 1 8;("”, je mozné ziskat tak, Ze porovndme v

rekurzivnim vyjadfeni moZnosti, které se nabizeji zamestnancﬁm. Clen domécnosti miize byt bud’ za-
méstnany, ¢imzZ je jeho piinos pro celkovy uzitek pro domacnost pfedstavovan mzdou, kterou pobira, w;
(ptevedenou do podoby dodatecného uZitku ze spotieby,

lambday), nicméné tento prinos k celkovému uzitku je sniZen velikosti disuzitku z prace, x;, a navic
ztraci podporu v nezameéstnanosti, b (vyjadienou v podobé mezniho uzitku z této podobory), kterou by
dostaval v pripadé kdyby zistal nezaméstnany. K tomu se priddva oCekdvany uZzitek v budoucim obdobf,
tedy diskontovand hodnota zaméstnaného ¢lena domécnosti v dal§im obdobi. Kone¢nd podoba tohoto
vyrazu je tak ddna jako

Wi (n OWir1(n on
W) _ 5 iy — Agb — xo + g5, D1 (e1) Oness, (7.19)
8?%5 8nt+1 Bnt
S vyuzitim rovnice (7.8) miZeme vyuZit substituci vyrazem
UL — (1= py) [1 - €], (720
Gnt

kdy q(0;) = q;. Nyn{ sta¢i najit optimum (maximum) hodnotové funkce vyjedndvaciho proces, S;, jako
derivaci rovnice (7.18) podle proménné, kterd je predmétem vyjednavani, coz je mzda, w;. Podminky
optimality pro vyjednanou mzdu jsou:

1 BWt(nt) _ (9It(nt>
)\t 67745 n 67%

(1-n)+ (7.21)
ProtoZe Lubik (2009) odvozeni vysledné rovnice pro optimalni mzdu opomiji, ukdZeme si odvozeni na
tomto miste. Na zdkladé dosazenf prislusnych clenti hodnot meznich uZzitkl ze zaméstnaného pracovnika
pro domdcnost a pro firmu ziskavame

1
(1= m) [ ewr — Mb— gy + g DVt Onen | (1.22)
>\t antﬂ ant

'V jinych typech modeld se 1ze setkat i s procesem vyjedndvani tykajici se poétu zamé&stnanci nebo podet odpracovanych
hodiny, coz miZe mit odli¥né dopady na celkovou dynamiku modelu.
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Vyraz pro 7 miZzeme ziskat kombinaci rovnic (7.15) a (7.16), tedy

1 _
T = Ogﬁ &t Pt — Wt + *KAUSIZ] 1). (723)
n¢ 1 + & qt

Z podminek optimality pro vyjednanou mzdu v Case ¢ vyplyva, Ze obdobny vztah bude platit v kazdém
obdobi, tedy i pro ¢as ¢ + 1. Bude tedy platit (pro prehlednost vynechdvdme v nasledujicim zapisu
operator ofekavani u vsech ¢lent pracujicich s indexem t + 1), Ze

L OWii(nerr)  0Tir1(nes)

1 _ - (7.24)
( 77) )\t+1 3nt+1 8nt+1 Ulas
kdy z rovnice (7.16) a rovnice (7.17) v Case t + 1, tedy Bz11 = )‘f\tl ziskdvame vztah
8W _ 1 A (111*1) A
(M) 0y 6D too 1 2 (7.05)
Ongi1 1—n (1—p)g 1B 1—n(1—pi)g B

Dosazenim piedchozich vyrazd a po roznasobeni dil¢ich vyrazi v zdvorkéach ziskame

1 ﬁvt(w_l)
1-— —(1=nb—-(1—-n)— —(1- 1-—¢60
(L =nwe— (1 —n)b—( 77)/\txt+77(1—pt)qt( pe) [1 = E0iqn)]
1 _
:770¢ﬁ i pt—nwt+77—/<w§w 1). (7.26)
ntl—i—st qt

S vyuzitim vztahu pro mezni uzitek \; = C; 7 a po drobnych algebraickych tdpravach ziskavame findlni
vyraz pro optimélni vyjednanou mzdu, tedy

wy =1 (aytgtpt - ﬁ£v§¢1)9t> + (1= n) (b+x:CF) (7.27)
¢ 1+ Et

Vysledna mzda je vdZenym primérem plateb plynoucich domacnostem, resp. firmam, kdy si v zavislosti
na své vyjedndvaci sile kazd4 ze stran privlastiiuje ¢ast prebytku druhé strany. V extrémnim pfipadég,
kdy by byla veskerd vyjedndvaci sila v rukdch zaméstnavatele (n = 0), stanovil by ji na drovni odpo-
vidajici rezervaéni mzdé zaméstnance, tedy mzdé, kterd bude kompenzovat jednak ztratu z podpory v
nezaméstnanosti a jeho disuzitek z prace diskontovany meznim uzitkem ze spotieby. Pokud by naopak
byla veSkerd vyjedndvaci sila na strané zaméstnance (n = 1), byla by mzda vyjedndna na Grovni, kterd
pokryje zaméstnavateli ndklady na zaméstnani daného pracovnika spojené s vytvorenim tohoto pracov-
niho mista (cely mezni produkt price pfipadne zaméstnanci).

7.1.5 Uzavreni modelu

Pro uzavieni modelu je potfeba definovat omezeni na agregované trovni (vychdzejici agregaci predcho-
zich rovnice pfes vSechny reprezentativni domdacnosti a firmy):

Y, =C, + gvzp : (7.28)

Konkrétné tedy predpoklddame, Ze agregétni produkt je rozdélen na spotiebu a ndklady na tvorbu vol-
nych pracovnich mist, coz ilustruje rovnice (7.28). Posledni rovnici je definovani zpisobu financovan{
vladnich vydaji, kdy predpokladdme, Ze piispévky na podporu v nezaméstnanosti jsou plné financovany
pausalni dani. Vlada (explicitné nezminiovana v rimci modelu) tak hospodafi s vyrovnanyma rozpoctem,
coZ ukazuje rovnice (7.29).

Exogenni stochastické procesy definujeme (v logaritmu) jako vzajemné nezavislé autoregresni pro-
cesy prvniho fadu. Model obsahuje celkem 5 exogennich $oku: technologicky Sok A;, Sok do nabidky
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prace x, poptavkovy Sok e, Sok v efektivité parovaciho procesu p; a Sok v mife separace p; (odpovida-
jici svym charakterem v ¢ase proménnému parametru). Konkrétné tedy definujeme

log(Ar) = (1 — pa)log(A) + palog(Ai-1) + €', (7.30)
log(xt) = (1 — py)log(X) + py log(xs—1) + €, (7.31)
log(et) = (1 — pe) log(&) + pelog(er—1) + €5, (7.32)
log(pe) = (1 — py) log(t) + pylog(pe—1) + €f', (7.33)
log(pt) = (1 = pp)log(p) + pplog(pi—1) + €f, (7.34)

s ¥ 2

kde vyrazy s horni ¢arkou piedstavuji ustdlené stavy danych exogennich procest, p;, proi € (A, x, €, i, p)
jsou autoregresni koeficienty a ¢; ~ N (0, a 2), jedn4 se tedy o nezdvislé, normalné rozdélené ndhodné
veliiny s rozptyly definované parametry o2, proi € (A, x, €, i1, p).

7.2 Empirické odhady DSGE modelu pro zemé V4

Model piedstaveny v ¢asti 7.1 byl pro ucely odhadd parametri log-linearizovan. Log-linearizovana po-
doba modelu je obsahem Pfilohy I. V modelu se vyskytuje celkem pét Sokd. Z tohoto divodu vyuzZijeme
pro identifikaci modelu pét pozorovanych proménnych na Ctvrtletni bazi od 1. ¢tvrtleti roku 2000 do 2.
Ctvrtleti roku 2019 (v piipadé Polska od 1. ¢tvrtleti 2001). Konkrétné se jednd o nésledujici proménné,
jejichZ zdroj a blizsi upresnéni je uvedeno v kapitole 4:

e redlny hruby doméci produkt, GDP;

e index hodinovych vydélka, W;

e pocet volnych pracovnich mist v priibéhu daného Ctvrtleti, V _ full;
e pocet nezaméstnanych v pribéhu daného Ctvrtleti, U_ full;

e pocet umisténych uchazecti v daném Ctvrtleti, M.

Vsechny proménné byly pro kazdou zemi na celém dostupném vzorku sezénné oCiSté€ny. S vyuZitim
Hodrick-Prescottova filtru (s vyhlazovaci konstantou na hodnoté 1600)aplikovaném na logaritmy se-
z6nné ocisténych proménnych GDP a W byly postupné ziskdny mezera nezaméestnanosti, § a mezera
mezd, w jako odchylky od ustdlenych stavii odpovidajici svym modelovym protéjskiim. V pripadé uka-
zatell trhu prace byly tyto ukazatele rovnéz sezonné ocistény a prevedeny na miru nezaméstnanosti, miru
volnych pracovnich mist a miry parovani skrze vyjadieni jako podil na pracovni sily na konci daného
obdobi, U_denom. Na tyto relativni ukazatele byl nasledné aplikovan Hodrick-Prescottiv filtr (s vyhla-
zovaci konstantou na hodnoté 1600) pro ziskdni mezery nezaméstnanosti, %, volnych pracovnich mist,
0, a miry parovani, m. Parametry modelu byly odhadnuty s vyuZitim bayesovskych metod, konkrétné
tedy Metropolis-Hasting algoritmu. Byly generovany dva fetézce o 1000000, kdy z kazdého fetézce
bylo odstranéno prvnich 80 % vygenerovanych vzorki a k dal$i aposteriorni analyze tak bylo vyuzito
400000 vzorkti. Odhad byl proveden s vyuZzitim Dynare toolboxu verze 4.5.7, Adjemian et al. (2011),
pro MATLAB (2019). Konvergence byla ovéfena na zdkladé vicerozmérné konvergenéni diagnostiky
Brookse a Gelmana implementované v Dynare toolboxu. Odhady byly provedeny jak na celém obdobi,
tak i na dvou obdobich pokryvajicich v prvnim pfipadé 1. Ctvrtleti roku 2000 (pro Polsko 1. Ctvrtleti
roku 2001) az 4. ctvrtleti roku 2009 a ve druhém piipadé 1. Ctvrtleti roku 2010 aZ 2. Ctvrtleti roku 2019.
Tyto dva odhady budou slouzit pro vyhodnoceni robustnosti vysledkd a identifikaci moznych zmén ve
strukturalnich parametrech modelu. Na zdkladé odhadu modelu na plném vzorku jsou rovnéz ziskany a
vyhodnoceny hodnoty vybranych nepozorovanych stavii modelu a provedena je také analyza dynamic-
kych vlastnosti ekonomik predstavované identifikovanymi modely s vyuZitim funkce impulznich odezev,
kdy se budeme divat na rychlost konvergence a velikost amplitudy reakce zvolenych charakteristik trhu
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prace na typicky Sok v efektivité parovani a Sok v mife separace. Typickym Sokem je mysSlen Sok o
velikosti jedné smérodatné odchylky odhadnuté na datech z modelu.

Tabulka 7.1 ukazuje kalibrované hodnoty parametrti a ustdlenych stavi vyuZzité pro odhad a nasledné
simulace identifikovaného modelu. Pro vSechny ekonomiky byly nastaveny stejné hodnoty, s vyjimkou
hodnot ziskanych z dat (na celém dostupném vzorku). Hodnotami ,,implikovanymi modelem* je mys-
leno to, Ze byly dopocitany na zdkladé feSeni rovnic nelinedrni podoby modelu.

Tabulka 7.1: Kalibrované hodnoty parametrt a ustalenych stavi DSGE modelu)

Parametr Zdroj CR SR HU PL
153 modifikace Lubik (2009) 0,98 0,98 0,98 0,98
«@ Lubik (2009), Némec (2013a) 0,67 0,67 0,67 0,67
g Lubik (2009), Némec (2013a) 10 10 10 10
A normalizovano dle Lubik (2009) 1 1 1 1

X normalizovano dle Lubik (2009) 1 1 1 1

P normalizovéno 1 1 1 1

U pramér dat 0,0834 0,1440 0,1079 0,1419
U pramér dat 0,0176 0,0121 0,0231 0,0086
m pramér dat 0,0056 0,0066 0,0139 0,0062
n implikovdno modelem 0,9166 0,8560 0,8921 0,8581
q implikovdno modelem 0,3182 0,5455 0,6017 0,7209
rho implikovdno modelem 0,0061 0,0077 0,0153 0,0072
w implikovdno modelem 1,2306 1,0334 1,3755 1,1582
0 implikovdno modelem 0,2110 0,0840 0,2141 0,0606
I implikovdno modelem 0,0895 0,0829 0,2026 0,1063
T implikovdno modelem -23,2657 -14,2642  -21,2076  -19,1488
by implikovdno modelem 1,0128 1,0067 1,0236 1,0092
Y implikovdno modelem 0,9433 0,9011 0,9264 0,9025
C implikovdno modelem 0,9429 0,9010 0,9623 0,9025

Zdroj: Vlastni zpracovani. Hodnoty ustdlenych stavii ostatnich endogennich proménnych byly ziskany
z odpovidajicich rovnic pro hodnoty ustalenych stavi nelinedrni podoby modelu (viz Pfiloha I), a to s
vyuzitim apriornich stfednich hodnot parametri modelu uvedenych v tabulkdch 7.2, 7.4, 7.6 a 7.8. Tato
skutecnost je oznacena jako ,,implikovdno modelem*. Pokud je u zdroje uvedeno ,,normalizovdno*, jedna
se o pevné nastavené hodnoty, které byly nutné k jednoznaénému feseni ostatnich hodnot ustilenych stava.

Odhad parametri modelu pro Ceskou republiku je obsahem tabulek 7.2 a 7.3. Nastaveni apriornich
hustot je ve vSech specifikacich i napfi¢ zemémi stejné a reflektuje jednak povahu modelovanych para-
metrl a vyS$§i miru neinformovanosti (vyjadienou vys$simi hodnotami smérodatnych odchylek pro dané
apriorni rozdéleni). Oc¢ekavané kladné parametry pochézeji z gama rozdéleni, hodnoty v intervalu 0 az
1 maji beta rozdé€leni, v piipadé vyjednavaci sily pracovniki, 7, uniformni rozdéleni. Smérodatné od-
chylky Sokt jsou apriori definovany inverznim gama rozdélenim, coz je v bayesovském piistupu béZzna
procedura (alternativou je misto rozptylu Soki resp. smérodatnych odchylek) pracovat s presnosti chyby
(tedy inverzni hodnotou rozptylu), u kterého je obvykly pfedpoklad apriorniho gama rozdéleni.

Zavedeni nové pozorované proménné, stejné jako modifikace celého konceptu Lubik (2009) o doda-
te¢né v Case proménné parametry se ukdzala jako velmi pfinosnd z hlediska identifikovatelnosti vSech
parametrti modelu. Oproti napt. Némec (2013b) se podafilo identifikovat jak parametr reflektujici vysi
piispévkl v nezaméstnanosti, odpovidajici priblizné procentnimu podilu té€chto piispévki vzhledem k
primérné mzdé (pro presné vyjadieni je vzit podil na velikosti mzdy v ustdleném stavu, w), tak i para-
metr elasticity parovaciho procesu, £. Odhady na celém obdobi ukazuji na nizkou averzi k riziku ¢eskych
domacnosti (parametr o). Parametr £ parovaci funkce odpovidd hodnotdm ziskanym z odhadi pfedcho-
zich kapitol a ukazuje na vysokou elasticitu parovani vzhledem k poctu nezaméstnanych. Parametr 7
nam fik4, Ze pracovnici maji v primeéru nizsi vyjednavaci silu nez firmy, v porovnani s téméf nulovymi
odhady Némec (2013a) nebo Némec (2013b) se vSak jednd o vyrazné zvyseni a ukazuje to na specificky
vyvoj na (nejen) ¢eském trhu prace v poslednich letech a s tim spojenou schopnost zaméstnancii vyjed-
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Tabulka 7.2: Odhady parametri DSGE modelu pro Ceskou republiku (obdobi 2000-2019)

Apriorni hustota

Aposteriorni hustota

Parametr Rozdéleni Stredni hodnota ~ Smérodatnd odchylka  Stfedni hodnota 90% HPDI
o gama 1,000 0,500 0,2171 0,1778  0,2620
I3 beta 0,700 0,100 0,8152 0,7809 0,8496
n uniformni 0,500 0,300 0,2615 0,2357 0,2820
b beta 0,300 0,150 0,4551 0,4303 0,4873
P gama 1,000 0,500 1,2428 1,1540  1,3451
K gama 0,100 0,050 0,0707 0,0574 0,0786
Px beta 0,500 0,200 0,7759 0,7470  0,8081
pPA beta 0,500 0,200 0,7012 0,6852 0,7186
Pe beta 0,500 0,200 0,6435 0,6325 0,6544
Pu beta 0,500 0,200 0,8253 0,7841 0,8736
Pp beta 0,500 0,200 0,5705 0,5279  0,6065
Ox inverzni gama 0,050 00 0,0090 0,0076  0,0104
oA inverzni gama 0,050 o0 0,0090 0,0078  0,0102
Oc inverzni gama 0,050 00 0,3117 0,2677 0,3536
opu inverzni gama 0,050 00 0,0061 0,0059 0,0064
Op inverzni gama 0,050 00 0,0571 0,0495  0,0642

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu DSGE modelu.

Tabulka 7.3: Aposteriorni hustoty parametrd DSGE modelu pro Ceskou republiku (obdobi 2000-2009,

2010-2019)
Obdobi 2000-2009 Obdobi 2010-2019
Parametr  Stfedni hodnota 90% HPDI Stedni hodnota 90% HPDI
o 0,6047 0,3941 0,8019 0,6962 0,6242  0,7739
13 0,7242 0,6257 0,8362 0,7730 0,7623  0,7850
n 0,6601 0,1177  0,9599 0,1030 0,0554 0,1456
b 0,2451 0,0768 00,4390 0,1600 0,0691  0,2577
P 2,6159 1,8552  3,3264 1,2823 1,1195 11,4764
K 0,0675 0,0166  0,1127 0,0660 0,0579  0,0749
Px 0,8451 0,5675 0,9772 0,6133 0,5909 0,6384
PA 0,8317 0,7402  0,9272 0,7275 0,7046  0,7424
De 0,5180 0,1739  0,9353 0,9509 09171  0,9862
Pu 0,7796 0,6540 00,9028 0,4634 0,3715 0,5740
Pp 0,3906 0,1992  0,5500 0,4657 0,4093  0,5142
Oy 0,0256 0,0087  0,0482 0,0100 0,0081 0,0118
oA 0,0104 0,0085 0,0123 0,0086 0,0070  0,0102
Oc 0,1752 0,1107  0,2564 0,0982 0,0491  0,1425
ou 0,0069 0,0059  0,0078 0,0072 0,0059  0,0083
op 0,0540 0,0439  0,0636 0,0578 0,0468  0,0675

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu DSGE modelu.
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Vv,

nat si diky vysoké tésnosti trhu prace vyss$i mzdu. Parametr ) naznaCuje rostouci ndklady na vytvoreni
nového pracovniho mista. Parametry setrvacnosti Sokl ukazuji na vyS8i miru persistence v piipadé€ vech
modelovych Soku. Jako dominantni se z exogennich Soki jevi poptavkovy $ok, €.

Srovname-li zmény ve strukturdlnich parametrech modelu obdobi 2000-2009 a 2010-2019, vidime,
Ze doslo k rtistu averze vici riziku, coz bylo doprovéazeno nizsi variabilitou poptdvkového Soku oproti od-
hadu na celém obdobi. Patrny je nicméné znacny pokles vyjedndvaci sily pracovniki, nicméné z pohledu
na intervaly nejvyssi posteriorni hustoty se nejevi tento pokles jako pfili§ prikazny a v obdobi zahrnujici
pocatek krize roku 2008 se objevuje velkd mira nejistoty spojené s timto parametrem. Dtvod je ten, Ze
pfed vypuknutim krize byl Cesky trh prace prehfaty (byla zde vysokd mira té€snosti), coZ ukoncila krize
roku 2008 a vedlo to rovnéz i k poklesu vyjednavaci sily pracovnikl. V soucasnosti pozorovany rist
miry volnych pracovnich mist je logickym diisledkem vyrazného poklesu parametru nakladovosti nové

vytvofeného pracovniho mista, .
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Obrizek 7.1: Odhady trajektorii vybranych nepozorovanych stavii modelu pro Ceskou republiku
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu DSGE modelu.

Z pohledu na vyvoj trajektorii pfimo nepozorovanych stavi vidime procyklicky vyvoj efektivity pa-
rovani a spiSe proticyklicky vyvoj miry separace pracovnich mist. Procyklicky vyvoj je v souladu se
zavery odhadd faktort efektivity regiondlnich trhi prace z kapitoly 6. Dopad krize roku 2008 se do-
tkl zejména pozic nizko kvalifikovanych zaméstnancd, coz v tomto obdobi reprezentuje prudky nartst
odchylky miry separace smérem nahoru. Volatilita miry separace po krizi roku 2008 pak naznacuje ne-
jistotu firem spojenou s budoucim ofekdvanym vyvojem ekonomiky. Po nastoleni trendu v pozitivhim
ekonomickém ristu lze vidét stabilni a nizké odchylky v mife separace od své rovnovazné irovné. Sou-
¢asny vyvoj v ristu miry volnych pracovnich mist 1ze modelové zachytit trajektorii proménné 7, kterd
vyjadfuje pfinos nové vytvoreného pracovniho mista v modelovém optimalnim rozhodovéni firem. Jeho
narlst je patrny jak ped rokem 2008, tak i po roce 2017 s ohledem na jiz tak vysokou tésnost trhu prace
v Ceské republice. Pokles v pravd&podobnosti obsazeni volného pracovniho mista dotvéfi cely obraz
napjatého trhu prace v Ceské republice v poslednich letech.

Interpretace v&tSiny odhadi parametr pro ostatni zemé V4 je analogickd interpretaci pro Ceskou
republiku. Budeme se tedy soustiedit na klicové parametry trhu prace a jejich potencidlni zmény v pra-
béhu casu. Tabulky 7.4 a 7.5 ukazuji odhady modelu pro Slovensko. Slovensko vykazuje vysokou averzi
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Tabulka 7.4: Odhady parametrti DSGE modelu pro Slovensko (obdobi 2000-2019)

Apriorni hustota

Aposteriorni hustota

Parametr Rozdéleni Stfedni hodnota ~ Smérodatnd odchylka  Stfedni hodnota 90% HPDI
o gama 1,000 0,500 0,0638 0,0353  0,0923
13 beta 0,700 0,100 0,7607 0,7419 0,7819
n uniformni 0,500 0,300 0,2108 0,1544  0,2750
b beta 0,300 0,150 0,1446 0,0638  0,2375
P gama 1,000 0,500 1,4556 1,3414 11,5838
K gama 0,100 0,050 0,0668 0,0439  0,0887
Px beta 0,500 0,200 0,4424 0,3474  0,5270
pA beta 0,500 0,200 0,6636 0,6101  0,7398
Pe beta 0,500 0,200 0,7798 0,7447  0,8020
Pu beta 0,500 0,200 0,7442 0,7114  0,7865
Pp beta 0,500 0,200 0,2807 0,1660 0,3851
Ox inverzni gama 0,050 00 0,0122 0,0105 0,0140
oA inverzni gama 0,050 00 0,0140 0,0121 0,0158
O inverzni gama 0,050 00 0,2548 0,2041 0,3051
ou inverzni gama 0,050 00 0,0062 0,0059  0,0066
Op inverzni gama 0,050 00 0,0944 0,0812 0,1071

Zdroj: Vlastni zpracovini na zdkladé odhadu DSGE modelu.

Tabulka 7.5: Aposteriorni hustoty parametrti DSGE modelu pro Slovensko (obdobi 2000-2009, 2010-2019)

Obdobi 2000-2009

Obdobi 2010-2019

Parametr  Stfedni hodnota 90% HPDI Stiedni hodnota 90% HPDI
o 0,1147 0,0507 0,1763 0,4881 0,2653  0,7085
13 0,6815 0,5276  0,8375 0,8022 0,7033  0,9023
n 0,0705 0,0194  0,1478 0,1758 0,0122  0,3381
b 0,2875 0,0684  0,5525 0,2650 0,0995 0,4334
P 2,5307 1,6509  3,3740 2,5171 2,1155 29129
K 0,1014 0,0241 0,1834 0,0804 0,0245  0,1420
Px 0,2808 0,0947 04615 0,4429 0,1706  0,6914
PA 0,7430 0,5881 0,9034 0,5411 0,2528  0,8031
Pe 0,7475 0,5911 0,9074 0,8180 0,6565  0,9800
Pu 0,7326 0,5801 0,9178 0,7331 0,5820 0,9095
Pp 0,3142 0,1323 00,4883 0,4392 0,2711  0,6103
Ox 0,0151 0,0119  0,0180 0,0115 0,0088  0,0140
oA 0,0194 0,0157  0,0229 0,0073 0,0059  0,0085
Oe 0,6088 0,1996  1,0549 0,3675 0,0957  0,6405
Ou 0,0076 0,0061  0,0089 0,0070 0,0059  0,0079
Op 0,1212 0,0982 0,1429 0,0488 0,0395 0,0577

Zdroj: Vlastni zpracovéni na zakladé odhadu DSGE modelu.
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v0¢i riziku a nizky parametr prispévkll v nezaméstnanosti. Zvyseni averze vici riziku prezentované v
tabulce 7.5 nenfi az tak priikazné s ohledem na vysokou nejistotu spojenou s odhadem tohoto parametru.
Dochézi nicméné k ristu elasticity parovani vzhledem k nezaméstnanosti a také se v priibéhu casu zvy-
Sila vyjedndvaci sila pracovniki. Oproti Ceské republice je v piipadé Slovenska vy$§i parametr nakladi
na nové vytvorené pracovni misto (zvlasté v ramci odhadli na samostatnych obdobich, kde s ohledem na
vysSi nejistotu spojenou s odhadem na obdobi v letech 2000-2009 mohlo dojit i k jeho poklesu). V tomto
ptipadé ekonomika vykazuje rostouci ndklady na vytvofeni nového pracovniho mista, coZ s ohledem na

mirn¢ vyS$i hodnotu vysvétluje, pro€ je rist novych pracovnich mist v porovnani s Ceskou republikou
nizsi.
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Obrazek 7.2: Odhady trajektorii vybranych nepozorovanych stavii modelu pro Slovensko
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé odhadu DSGE modelu.

Na urovni ekonomiky Slovenska se vyvoj efektivity parovani (viz obrdzek 7.2). Mira separace je
naopak vice volatilni po celé sledované obdobi, coZ opét miize byt spojeno s nizs$i nabidkou volnych
pracovnich mist ve srovnani s Ceskou republikou a vy§i nejistotou firem ohledné ekonomického vyvoje
Slovenska. Pfinos nové vytvoreného pracovniho mista je negativné korelovani s pravdépodobnosti jeho
obsazeni a vykazuje vy3§i volatilitu ve srovndni s Ceskou republikou, jedji v§voj je proti cyklicky, pokud
bychom jej srovnali s mezerou vystupu prezentovanou v kapitole 1.

Tabulky 7.6 a 7.7 ukazujf na nizkou averzi k riziku domacnosti v Mad’arsku stejné€ jako na extrémné
nizkou vyjednavaci silu pracovnikti. To midze byt ¢astecné kompenzovano vy$$im hodnotou parametru
odpovidajici velikosti prispévkll v nezaméstnanosti. Naklady na vytvoreni nového pracovniho mista jsou
za celé obdobf rostouci a ndkladovost je vyssi i diky vysoké hodnoté Skdlovaciho faktoru . Z pohledu
na odhad v obdobi 2010-2019 vidime pokles v parametru 1/, a to k hodnoté odpovidajici konstantnim
nakladim. Oproti Ceské republice a Slovensku neni v pfipadd Mad’arska patrnd procykli¢nost vyvoje
efektivity parovani po roce 2008 (jak ukazuje obrazek 7.3). To koresponduje i se zavéry z odhadt vyu-
Zivajicich modely stochastickych mezi, které indikovaly vysokou efektivitu a jejich malou variabilitu v
pribéhu ¢asu napfic regiony. S timto vyvojem souvisi i relativné neménnd mira separace kterd zazila jen
jeden narazovy vykyv v obdobi let 2014 a 2015, ktery se projevil i v poklesu pravdépodobnosti obsazen{
volného pracovniho mista.

Polsky trh prace, pfedstavovany nasim modelem, vykazuje nejvy$si hodnoty parametru b, tedy para-
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Tabulka 7.6: Odhady parametri DSGE modelu pro Mad’arsko (obdobi 2000-2019)

Apriorni hustota

Aposteriorni hustota

Parametr Rozdéleni Stfedni hodnota ~ Smérodatnd odchylka  Stfedni hodnota 90% HPDI

o gama 1,000 0,500 0,3051 0,1921 0,4166
13 beta 0,700 0,100 0,7062 0,6503  0,7541
n uniformni 0,500 0,300 0,0058 0,0008 0,0127
b beta 0,300 0,150 0,4029 0,1642  0,6853
P gama 1,000 0,500 2,2945 1,8682  2,7281
K gama 0,100 0,050 0,2259 0,1664  0,2807
Px beta 0,500 0,200 0,7269 0,6568 0,8012
pA beta 0,500 0,200 0,8170 0,7755  0,8605
Pe beta 0,500 0,200 0,3884 0,3077  0,4697
Pu beta 0,500 0,200 0,3895 0,2472  0,5596
Pp beta 0,500 0,200 0,0839 0,0086 0,1646
Ox inverzni gama 0,050 00 0,0085 0,0073  0,0097
oA inverzni gama 0,050 00 0,0087 0,0076  0,0098
O inverzni gama 0,050 o0 3,9129 2,8559 5,0776
ou inverzni gama 0,050 00 0,0063 0,0059  0,0068
Op inverzni gama 0,050 00 0,0506 0,0443  0,0573

Zdroj: Vlastni zpracovini na zdkladé odhadu DSGE modelu.

Tabulka 7.7: Aposteriorn{ hustoty parametri DSGE modelu pro Mad’arsko (obdobi 2000-2009, 2010-2019)

Obdobi 2000-2009

Obdobi 2010-2019

Parametr  Stfedni hodnota 90% HPDI Stiedni hodnota 90% HPDI
o 0,1614 0,0816 0,2384 0,3158 0,1187 0,5117
13 0,8435 0,7830 09153 0,8593 0,7643  0,9570
n 0,3903 0,2476  0,5458 0,1413 0,0092  0,3427
b 0,4994 0,3590 0,6592 0,3007 0,0563 0,5245
P 2,0265 1,3999  2,5953 1,0891 0,5544  1,6417
K 0,0669 0,0257 0,1073 0,0973 0,0250 0,1644
Px 0,6952 0,5910 0,8043 0,7339 0,5980 0,8688
pPA 0,8037 0,6899 09175 0,7490 0,5905 09146
Pe 0,8745 0,7993  0,9605 0,7218 0,4813  0,9609
Pu 0,7000 0,5004 0,9057 0,4441 0,1853  0,7080
Pp 0,2500 0,0947 00,4008 0,0864 0,0111  0,1592
Ox 0,0098 0,0076  0,0120 0,0116 0,0089 0,0143
oA 0,0110 0,0089  0,0129 0,0090 0,0072  0,0106
O 0,1709 0,1037  0,2335 0,9327 0,1320 2,1555
Ou 0,0070 0,0059  0,0079 0,0084 0,0068  0,0100
Op 0,0278 0,0228  0,0328 0,0670 0,0542  0,0794

Zdroj: Vlastni zpracovéni na zakladé odhadu DSGE modelu.
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Obrazek 7.3: Odhady trajektorii vybranych nepozorovanych stavii modelu pro Mad’arsko
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu DSGE modelu.

cvv s

metru piispévkl v nezaméstnanosti, jak ukazuje tabulka 7.8. Jeho nizsi hodnoty (i kdyZ s vyrazné vétsim
rozptylem) v rdmci dvou separatnich obdobi let 2001-2009 a 2010-2019 jsou doprovazeny vyrazn€ vys-
$im parametrem elasticity parovani vzhledem k nezaméstnanosti. To je vcelku pfirozené, nebot’ vyssi
prispévky v nezameéstnanosti (rezervaéni mzda) vede i nizsi ochoté hledat volné pracovni misto. Polsky
trh prace je charakterizovan i vy$§imi hodnotami vyjednavaci sily pracovnikil a to bez ohledu na pouZité
obdobi odhadu, vyrazné vyssi je i ndkladovost vytvoreni nového pracovniho mista, jak opét ilustruje &.

Prestoze Polsko nebylo v roce 2008 zasazeno dusledky celosvétového hospodarského poklesu jako
ostatni zemé skupiny V4, i v tomto piipade 1ze pozorovat po krizi roku 2008 pokles v efektivité parovani
7.4. Po roce 2015 se efektivita parovaciho procesu nijak vyrazné neméni, coz koresponduje i se zavéry
odhadd modelt stochastickych mezi na regiondlni urovni. Od roku 2014 je patrnd i nizka volatilita miry
separace. Trh prace v poslednich dvou letech v pripadé Polska ukazuje rlst pravdépodobnost obsazeni
volného pracovniho, jako reakce na pokles jeho prinosu spojeny s vyrazné nizsi tvorbou novych pracov-
nich mist (ve srovndni s ostatnimi zemémi skupiny V4).

Pohled na dynamické vlastnosti modelu pro jednotlivé ekonomiky, jak jej zobrazuji obrazky 7.5a 7.6,
ukazuji, Ze typicky pozitivni Sok v efektivité parovani, ktery je ve vSech ekonomikédch velmi podobny
(to ilustruje odezva v mezete parovani), ma nejvetsi odezvu na pokles mezery nezaméstnanosti v pripadé
Ceské republiky, kdy se pln& realizuje v prib&hu 10 &tvrtleti, tedy dvou a piil roku. Men3i intenzitu md
Sok v efektivité v pripad¢ Polska, nicméné, je mnohem setrvacnéjsi, coZ opét koresponduje se zavéry
odhadi efektivity na regionalni trovni, které ukazovaly velmi pozvolné zmény v regiondlnich drovnich
relativné vyS$si drovné efektivity parovani. Je to disledek delsi odezvy v mezefe pravdépodobnosti spa-
rovani. V piipadé Mad’ arska m4 tento Sok jedno z nejkratSich trvani, kdy za¢ne mezera nezaméstnanosti
odeznivat po jednom roce (4 Ctvrtleti). Pozitivni Sok v efektivit€¢ parovani ma nejvyssi odezvu v tvorbé
pracovnich mist v piipadé Ceské republiky a Slovenska, co ukazuje na dobrou schopnost modelu po-
pisovat realitu. V piipadé Mad’arska naopak dochdzi k jeho velmi rychlému odeznéni a odpovidé to
skute¢nosti, Ze v ramci modeld stochastickych mezi byla identifikovdna vysoka mira efektivity a homo-
genity napfic regiony.

Sok v mife separace m4 zajimavé dopady na viechny sledované proménné. Jak ukazuje obrazek 7.6,
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Tabulka 7.8: Odhady parametri DSGE modelu pro Polsko (obdobi 2000-2019)

Apriorni hustota

Aposteriorni hustota

Parametr Rozdéleni Stfedni hodnota ~ Smérodatnd odchylka  Stfedni hodnota 90% HPDI
o gama 1,000 0,500 0,0895 0,0408 0,1374
13 beta 0,700 0,100 0,6827 0,6164 0,7332
n uniformni 0,500 0,300 0,3820 0,2402  0,5098
b beta 0,300 0,150 0,4873 04574  0,5221
P gama 1,000 0,500 3,3564 3,0264 3,7126
K gama 0,100 0,050 0,2137 0,1484  0,2801
Px beta 0,500 0,200 0,7726 0,7314 0,8244
pPA beta 0,500 0,200 0,5742 04713  0,6906
Pe beta 0,500 0,200 0,8957 0,8350  0,9603
Pu beta 0,500 0,200 0,8481 0,7699  0,9401
Pp beta 0,500 0,200 0,1864 0,1176  0,2518
Oy inverzni gama 0,050 00 0,0096 0,0077 0,0115
oA inverzni gama 0,050 00 0,0091 0,0078 0,0103
fo inverzni gama 0,050 00 0,1603 0,1036  0,2189
ou inverzni gama 0,050 00 0,0061 0,0059  0,0065
Op inverzni gama 0,050 00 0,0936 0,0816 0,1069

Zdroj: Vlastni zpracovini na zdkladé odhadu DSGE modelu.

Tabulka 7.9: Aposteriorni hustoty parametri DSGE modelu pro Polsko (obdobi 2000-2009, 2010-2019)

Obdobi 2000-2009

Obdobi 2010-2019

Parametr  Stfedni hodnota 90% HPDI Stiedni hodnota 90% HPDI
o 0,1077 0,0592  0,1559 0,1119 0,0373  0,1857
13 0,7574 0,6989  0,8270 0,8730 0,8111 09477
n 0,4588 0,2853  0,6813 0,4130 0,2986 0,5377
b 0,2381 0,0932  0,3740 0,2435 0,1034  0,3929
P 3,0534 2,6200 3,5828 1,9641 1,3035  2,6001
K 0,2133 0,1413  0,2601 0,0924 0,0374 0,1341
Px 0,8274 0,4701  0,9224 0,5890 0,4092  0,7679
pPA 0,4232 0,2272  0,6167 0,7987 0,6577 09553
Pe 0,8061 0,7134  0,9357 0,9416 0,8851  0,9939
Pu 0,8039 0,6858 0,9353 0,7239 0,5839 0,8842
Pp 0,1016 0,0270  0,1657 0,4554 0,3234 0,5688
Ox 0,0153 0,0105 0,0197 0,0100 0,0078  0,0121
oA 0,0117 0,0093 0,0139 0,0081 0,0066  0,0096
O 0,2776 0,1875 0,3683 0,1318 0,0730 0,1881
Ou 0,0079 0,0064  0,0095 0,0069 0,0059  0,0078
Op 0,1292 0,1044  0,1545 0,0344 0,0277  0,0406

Zdroj: Vlastni zpracovéni na zakladé odhadu DSGE modelu.
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Obrazek 7.4: Odhady trajektorii vybranych nepozorovanych stavii modelu pro Polsko
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé odhadu DSGE modelu.

Sok v efektivité parovani
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Obrazek 7.5: Impulzn{ odezvy Soku v efektivité parovani na vybrané charakteristiky trhu prace
Zdroj: Vlastni zpracovéni na zakladé odhadu DSGE modelu. Zobrazeny jsou odezvy na Sok o velikosti jedné smérodatné odchylky, tedy typické
velikosti Soku v dané zemi.
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nejvatsi dopady tohoto typického Soku v mife separace jsou v pripadé Ceské republiky, kde dochazi
k nejvyS$imu ndrtistu mezery nezameéstnanosti, stejn¢ tak jako k téméf nejdelsi dobé odeznivani. Me-
chanismus dynamiky vyvoje ostatnich veli¢in md zajimavou interpretaci. O¢ekavali bychom, Ze Sok v
mife separace sniZi tvorbu volnych pracovnich mist a pravdépodobnost spdrovani. V kontextu modelu
vSak vyS$si ruseni stdvajicich i nové vytvofenych pracovnich mist (nejednd se totiZ o Sok spojeny napf.
se snizenim poptavky po produkci) motivuje firmy nahradit tato chybéjici pracovni mista nové vytvore-
nymi pozicemi. Diky ndrtistu nezaméstnanosti ze stavajicich rusenych pracovnich pozic dochazi k vyssi
pravdépodobnosti vytvoreni nového pracovniho paru a mezera parovani tak rovnéz roste. Tato situace
muZe byt z hlediska reality analogicka tomu, co bylo popisovano v ramci odhadii modeld stochastickych
mezi, kdy se fesila problematika vlivu vys$iho podilu vysokoskolsky vzdélanych na efektivitu parova-
ciho procesu (coZ byl piipad regionu Prahy). Vyssi mira separace miize odpovidat vyssi mife fluktuace
pracovnikd, ktefi kratkodobé zvysuji nezaméstnanost, ale maji i lepsi pravdépodobnost uplatnéni se na
trhu préce. Tyto pracovniky hledaji konkurenni firmy na neobsazené ¢i nové vytvorené pozice. Efekt
tohoto typu se nejvice projevuje v piipadé Ceské republiky a Slovenska, tedy pokud jde o dopady na
tvorbu volnych pracovnich mist. S ohledem na rychlost odeznéni tohoto Soku Ize za vysoce efektivni 1
flexibilni povazovat trhy prace Mad’arska. V pripad¢ ostatnich zemi je odezva vice perzistentni, coZ lze
chépat jako jistou miru nizsi flexibility trhu prace.

Sok v mife separace
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Obrazek 7.6: Impulzni odezvy Soku v mife separace na vybrané charakteristiky trhu prace
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu DSGE modelu. Zobrazeny jsou odezvy na Sok o velikosti jedné smérodatné odchylky, tedy typické
velikosti Soku v dané zemi.

7.3 Shrnuti

V této kapitole jsme se zaméfili na identifikaci efektivity parovaciho procesu a strukturdlnich charak-
teristik trhl prace zemi Visegradské skupiny v makroekonomickém pojeti dynamického stochastického
modelu vSeobecné rovnovdhy s redlnymi frikcemi na trhu prace a mechanismem mzdového vyjedné-
véni. Oproti ptivodnimu konceptu modelu z prace Lubik (2009) jsme tento model modifikovali o v Case
proménnou miru separace a v ¢ase proménnou efektivitu parovaciho procesu. Tato modifikace vyrazné
pfispéla k tdspé3né identifikaci (oproti napf. praci Némec (2013a) nebo Némec (2013b)) jak parametru
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reflektujictho vysi prispévkll v nezaméstnanosti, tak i parametru elasticity parovaciho procesu, cozZ jsou
jedny z dileZitych parametrd strukturdlnich charakteristik trhi prace. VySe piispévki v nezaméstnanosti
prispiva k vyssi rezervani mzdé, coz vede jednak k mensi ochoté pracovnikt vstupovat do parovaciho
procesu ve snaze nalézt si pracovni uplatnéni a rovnéZ se jednd o vyznamny faktor v procesu mzdo-
vého vyjedndvani, ktery urcuje, a tim i ovliviiuje celkovou droveil zaméstnanosti a nezaméstnanosti
v modelové ekonomice. Tento parametr se ukdzal jako nejnizZ§i v pfipadé trhi price Ceské republiky

YV s

a Slovenska (pod hodnotou 0,2), vys§i hodnota parametru byla v obdobi let 2000 aZ 2019 odhadnuta
v ekonomice Mad’arska (0,3) a nejvyssi (bliZici se hodnoté 0,5) pak v ekonomice Polska. Prestoze v
soucasné situaci ekonomického rdstu nepredstavuji vyssi hodnoty, indikujici moZnou neflexibilitu trhu
prace, problém, mohou vést v pfipad¢ nenadalého Soku k problémim v budoucnu, spojenym s vys$simu
nartstu nezaméstnanosti (v disledku vyssich narokl na vyjednanou mzdu). Vyssi hodnoty elasticity pa-

N e

rovani vzhledem k nezaméstnanosti 1ze také chdpat jako charakteristiku flexibilnéjSich trha prace, kdy
rst nezaméstnanosti (za predpokladu dostatecného poctu pracovnich pozic) vede k vyS$§im hodnotdm
parovaciho procesu, ¢imZ dochdzi ke kratSi dobé trvani nezaméstnanosti a k niz§i pravdépodobnosti,
Ze nezaméstnanost piejde do podoby dlouhodobé nezaméstnanosti s moznymi negativnimi dusledky na

opétovné zapojeni téchto nezaméstnanych do pracovniho procesu.

Ve vSech zkoumanych ekonomikéch se ukdzala niZsi vyjednavaci sila zaméstnancli v ramci procesu
mzdového vyjedndvani, kdy nejvyssi hodnotu (0,38) vykazovala ekonomika Polska a téméf nulovou
pak ekonomika Mad’arska, coZ koresponduje se zdveéry komplexnéjsiho modelu z price Pdpai — Némec
(2015). Vysoké hodnoty tohoto parametru mohou vést k nizs{ ochoté zaméstnavani novych zaméstnancd,
coZ se vsak v piipadé ekonomik skupiny V4 neukazuje. Riist mezd ve zkoumaném obdobi tak 1ze po-
vazovat za udrZitelny rist v souladu s ristem produktivity prace. VSechny ekonomiky vykazuji rostouci
naklady na vytvofeni nového pracovniho mista, kdy Polsko je z tohoto pohledu na $pici. Vysoké hod-
noty tohoto parametru, zejména v krizovém obdobi nebo obdobi ekonomického poklesu, lze povazovat
za znak niz$i flexibility trhd prace, ktery brani v pripadé vysoké nezaméstnanosti tvorbé novych pra-
covnich mist v dostateCnému rozsahu, ¢imZ se sniZuje vystup ,,search and matching‘ mechanismu. Z
tohoto pohledu reprezentuji ekonomiky Ceské republiky, Slovenska a Mad’arska piiklady ekonomik s
dostatecné pruZznym prostfedim pro tvorbu novych pracovnich mist.

Odhady vyvoje efektivity na trovni celé ekonomiky se ukazaly v souladu se zavéry ziskanymi z
odhadd modelt stochastickych mezi na regiondlnich datech, a to zejména, pokud jde o procykli¢nost
vyvoje efektivity v ekonomikach Ceské republiky a Slovenska. Zavedeni predpokladu v ¢ase proménné
miry separace se jevi ve v§ech modelovanych ekonomikdch jako oprdvnéné a odhadnuté trajektorie vy-
kazuji vétsi ¢i mensi miru volatility okolo svého ustdleného stavu, s prokazatelnym vykyvem smérem
nahoru v roce 2008 spojenym s pocatkem globalniho ekonomického zpomaleni ekonomiky. Zajimavym
zjiSténim je proticyklicky vyvoj miry separace pracovnich mist a zejména pak pokles jeji volatility v
pritbéhu Casu v piipadé Ceské republiky. Vysoka volatilita miry separace po krizi roku 2008 naznacuje
nejistotu firem spojenou s budoucim o¢ekdvanym vyvojem ekonomiky. S ohledem na préci Hall (2005)
se prudky ndrtist miry separace v tomto obdobi krize d4 povazovat jako projev neefektivity trhu prace. Po
nastoleni trendu v pozitivnim ekonomickém ristu se projevily stabilni a nizké odchylky v mife separace
od své rovnovazné trovné, coZ koresponduje s faktem, Ze firmy vnimaly tento rist jako dlouhodobéji
udrzitelny.

Pohled na dynamické vlastnosti modelu ukazuji nejvétsi odezvu na pozitivni Sok v efektivité paro-
vani u poklesu mezery nezaméstnanosti v pripadé Ceské republiky. Tento pokles je nejvétsi po uplynuti
10 Ctvrtleti. Men$i intenzitu mé Sok v efektivité parovani v pifipadé Polska, nicméné, je mnohem setr-
vacnéjsi, coz opét koresponduje se zavéry odhadu efektivity na regiondlni drovni, které ukazovaly velmi
pozvolné zmény v regiondlnich drovnich a zdroven relativné vys§i samotné trovné efektivity parovani.
Svou roli v pfipadé Polska hraje delsi odezva ve vyvoji pravdépodobnosti obsazeni volného pracovniho
mista. V pfipadé Mad’arska ma tento Sok jedno z nejkratsich trvani, kdy mezera nezaméstnanosti ode-
zniva po 4 Ctvrtleti. Pozitivni Sok v efektivité parovani m4 nejvyssi odezvu v tvorbé pracovnich mist v
piipad& Ceské republiky a Slovenska, coZ ukazuje na dobrou schopnost modelu popisovat realitu. V pi-
padé Mad’arska naopak dochdzi k jeho velmi rychlému odeznéni a odpovida to skuteCnosti, Ze v rdmci
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modeld stochastickych mezi byla identifikovana vysokd mira efektivity a homogenity napfi¢ regiony a v
pribéhu Casu.

Jak ukazuje obrézek 7.6, nejvétsi dopady Soku v mife separace jsou v piipadé Ceské republiky, kde
dochdzi k nejvy$§imu ndrtistu mezery nezaméstnanosti, stejné jako téméf nejdelSi dobé jejtho odezni-
vani. Mechanismus dynamiky ostatnich veli¢in m4 v tomto piipadé zajimavou interpretaci. V kontextu
tohoto modelu vyS$si mira ruSeni stavajicich i noveé vytvorenych pracovnich mist motivuje firmy nahradit
tato chybéjici pracovni mista nové vytvorenymi pozicemi, diky nariistu nezaméstnanosti ze stavajicich
rusenych pracovnich pozic dochazi k vyssi pravdépodobnosti vytvoreni nového pracovniho paru a me-
zera parovani tak rovnéz roste. Tato situace miZe byt z hlediska reality analogicka situaci kdy vys$i mira
separace miZe odpovidat vy$si mife fluktuace pracovnikd s vysokoskolskym vzdélani, ktefi kratkodobé
zvySuji nezaméstnanost, ale maji i lepsi pravdépodobnost uplatnéni se na trhu priace. Tyto pracovniky
hledaji konkuren¢ni firmy na neobsazené ¢i nové vytvorené pozic, coz vysvétluje nardst poctu volnych
pracovnich mist. Efekt tohoto typu se nejvice projevuje v piipadé Ceské republiky a Slovenska, tedy po-
kud jde o pravé dopady na tvorbu volnych pracovnich mist. S ohledem na rychlost odeznéni tohoto Soku
Ize za vysoce efektivni i flexibilni povaZovat trhy prace Mad’ arska. V piipad€ ostatnich zemf{ je odezva
vice perzistentni, coZ lze chapat jako jistou miru nizs{ flexibility trhu prace.
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Hlavnim cilem této habilitacni prace bylo je kvantifikovat miru efektivity a flexibility trhi prace Vise-
gradské skupiny na celostatni a regiondln{ drovni, vyhodnotit miru pfipadné heterogenity napri¢ zemémi
a regiony, identifikovat moZné strukturdlni zmény v jejich vyvoji, a vyhodnotit dopady vybranych struk-
turdlnich charakteristik trhii prace na dynamiku vyvoje téchto trhi. Flexibilita trhu prace byla uchopena z
pohledu schopnosti mezery nezaméstnanosti reagovat na vyvoj hospodarského cyklu predstavované kon-
ceptem Okunova vztahu a ddle pak z pohledu miry nezaméstnanosti interagovat s volnymi pracovnimi
misty reprezentované modelem Beveridgeovy kiivky. Efektivita trhi prace byla definovana v souladu
s pfevazujicim pojetim jako dcinnost parovaciho procesu, predstavovaného parovaci (matching) funkci,
tedy jako mira ¢i intenzita, s jakou je trh prace schopen spojovat volnd pracovni mista s uchazeci o
zaméstnani.

Vysledky nasi analyzy ukdazaly, Ze flexibilita v rimci kazdého z téchto piistupii nemusi byt v plném
souladu, nebot’ flexibilita vyjadiend jako intenzita reakce nezaméstnanosti na ekonomicky rist predsta-
vovana Okunovym koeficientem naraZi na své limity v pfipadé nadmérného ¢i trvalejsiho ristu ekono-
miky, kdy se mira nezaméstnanosti dostdvd na doposud nepoznanou droveii nizkych hodnoty. V této
situaci ekonomicky rdst na jedné strané podporuje zvysenou tvorbu pracovnich mist, kterd se s véts{ in-
tenzitou obsazuji a roste tedy elasticita nezaméstnanosti vzhledem k volnym pracovnim mistim, cemuZ
odpovida flexibilita v pojeti Beveridgeovy kiivky. Na druhé strané ale tato volnd pracovni mista zdstavaji
ve vétsi mife neobsazena. K poklesu nezaméstnanosti za této situace tak v konceptu Beveridgeovy kiivky
spiSe prispiva rist efektivity parovaciho procesu prezentovaného parovaci funkci, pfipadné pokles miry
separace, tedy miry zdniku novych i stavajicich pracovnich mist. Rist efektivity miZe byt spojen i s vyssi
fluktuaci zaméstnanct, ktefi se mohou stat kratkodobé nezaméstnanymi, aby vSak velmi rychle zaplnili
volné pracovni misto. Tento efekt miize zachytit vyuziti definice nezaméstnanych jako souctu nezameést-
nanych z pfedchoziho obdobi a nové pfichozich nezaméstnanych, ktery jsme vyuzili pfi odhadech efek-
tivity parovactho procesu. V rdmci Okunova vztahu pracujictho s dlouhodobymi odchylkami od trendu
by vsak tato systematicky zvySend fluktuace vedla k sou¢asnému nértistu rovnovazné nezameéstnanosti.
V mezefe nezaméstnanosti by se tento efekt dlouhodobého riistu ekonomiky nijak neprojevil a ukazatel
tohoto druhu flexibility zdstava nizky, prestoZe trh z pohledu schopnosti nezaméstnanych uplatnit se na
trhu prace diky ekonomického ristu funguje flexibilné.

V ramci odhadu Okunova koeficientu byl patrny pokles flexibility (oslabeni Okunova vztahu) ve
vSech zkoumanych ekonomikach. Na regiondlni drovni se jednalo zejména o kraje, s vysokym podilem
nezaméstnanych s vysokoskolskym vzdélanim, vysokou tésnosti trhu prace a zaroven nizkym podilem
(podprimérnym viaci ostatnim regionim) u absolvent nebo nezaméstnanych osob do 24 let véku. Pii-
kladem byly regiony Praha a Stfedogesky kraj v Ceské republice, Bratislavsky a Trnavsky kraj na Sloven-
sku oblast Budapesté a Pesté v pripadé Mad’arska nebo vojvodstvi Lubelskie v Polsku. Nékteré regiony
s nizkou flexibilitou v rdmci Okunova vztahu vSak vykazovaly zcela odlisné charakteristiky poukazujici
i na mozZnost dalSich mechanismti spojenych spiSe s ristem flexibility ve smyslu Beveridgeovy kfivky
piipadné nepozorovanych individudlnich charakteristik téchto regionii nebo pfimo nezaméstnanych.

Beveridgeova kiivka ve vSech zemich skupiny V4 vykazovala pokles flexibility v obdobi krize roku
2008, kdy piipadny rist volnych pracovnich mist vedl k vyrazné niz§imu poklesu nezaméstnanosti, v
relativnim vyjadfeni. Asymetrie v koeficientu elasticity Beveridgeovy kiivky u vétSiny zemi poukdzala
na skutecnost, Ze v obdobi poklesu ekonomiky, kdy se sniZoval pocet volnych pracovnich mist, se v
priméru nezameéstnanost neménila. Koeficient elasticity Beveridgeovy kiivky byl pii zdporné mezeie
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vystupu nevyznamny. To mohlo byt spojeno s ocekdvanim firem, které se pres nabihajici krizi nechtély
okamZité zaméstnancti zbavovat, uz jen kviili ndkladim spojenym s jejich opétovnym najimanim. To plati
zejména u kvalifikovanych zaméstnancti. Firmy tedy nemusely vnimat krizi jako dlouhodobou zélezitost,
z divodu opatrnosti vSak volna pracovni mista obsazovaly s vEétSi opatrnosti.

Z hlediska regiondlnich odhadd elasticity v Beveridgeové kiivce se vysledky odhadl v rdmci zemi a
Casovych obdobi nelisi od vysledkd na celostatni Grovni a ukazuji se tak jako velmi robustni. Objevuji
se vSak rozdily napri€ regiony. Oproti relativni podobnosti elasticit nezaméstnanosti vzhledem k volnym
pracovnim mistim v Mad’arsku vykazovalo Polsko nejvétsi miru heterogenity. VEtsi variabilita byla pa-
trnd rovnéz pro regiony Ceské republiky a Slovenska. Vysledky odhadi Beveridgeovy k¥ivky upozornily
na dileZitou roli v mozné zméné efektivity parovaciho procesu, coZ v tomto piipadé odpovidalo zménam
v odhadech tdroviiové konstanty. Pokles flexibility ve smyslu poklesu parametru elasticity Beveridgevy
krivky (pokles v absolutni hodnoté koeficientu) byl obvykle doprovazen poklesem troviiové konstanty,
tedy ristem efektivity daného trhu prace.

Pozorovany pokles efektivity a rist flexibility v kontextu Beveridgeovy kfivky také nemusi byt v
rozporu, naopak se ukazal v ramci regiondlnich odhadi jako Casto se vyskytujici jev. Rist volnych pra-
covnich mist totiZ miZe vést k vy$§im zapojeni nezaméstnanych do pracovniho procesu, a tedy i k re-
lativné vysS§imu poklesu poctu nezaméstnanych (to odpovida vyssi flexibilité dle Beveridgeovy kfivky).
Nicméné, s ohledem na pievazujici vysokou tésnost trhu prace nemusi byt tento pokles dostacujici a z
pohledu efektivity parovani nejsou ,,vyrobni faktory* péarovaci funkce vyuZivany dostateéné efektivné.
Tento efekt identifikoval jiz Pater (2017) na datech Spojenych statt, kdy ukazuje, Ze se jednd o dlouho-
doby jev ndsledujici po ekonomickém poklesu.

Odhady efektivity parovaciho procesu a faktord, které ji ovliviiovaly na drovni agregovanych i regio-
nalnich trhl prace zem{ skupiny Visegradské ¢tyrky nepfinesly pri pouziti Ctvrtletnich a mési¢nich dat ve
vSech pripadech vzdy robustni vysledky. To byla a je cena za vyuZiti dat, kterd diky své periodicité mno-
hem 1épe vyjadfuji skute€nou dynamiku a variabilitu ve vyvoji nezaméstnanosti a volnych pracovnich
mist ve srovnani napf. asto v literatufe vyuzivanymi ro¢nimi agregaty, kde se tento typ dynamiky mdze
velmi snadno vytricet. PfestoZe ndmi vyuZivany model panelovych dat s fixnimi vlivy nepatfi v literatufe
mezi preferované metody odhadu efektivity, divd ndm ze své pozice snadno uchopitelného regresniho
modelu cennou informaci o vlivech ovliviiujicich samotny pérovaci proces. Odhadnutou efektivitu je
vSak potieba chépat s jistou rezervou, spiSe jako miru relativni efektivity vzhledem k maximalné dosa-
Zené efektivité béhem zkoumaného obdobi. Tato vlastnost mizZe vést k citlivosti vysledkd na ojedinélé
extrémni resp. odlehlé hodnoty. Pfi zohlednénf{ této skutecnosti vSak i tento model dokédzal poskytnou
informaci o relativnim rozdéleni a heterogenité napfic regiony.

Model panelovych dat s fixnimi vlivy a v literatuie pfevazujici model stochastickych mezi (bez fix-
nich vlivit) identifikovaly v piipadé Ceské republiky jako méné efektivni regiony Ustecky kraj a Morav-
skoslezsky kraj, coZ jsou regiony s vysokym podilem nezaméstnanych ve véku 55 let a vySe a rovnéz i
vysokym podilem nezaméstnanych mladsich 24 let. Oba tyto faktory byly v modelu fixnich vlivd iden-
tifikovany jako faktory majici tendenci sniZovat miru parovani a zprostfedkované i efektivitu parovaciho
procesu. V modelu stochastickych mezi se vSak jako dominantné;jsi faktor sniZujici efektivitu v té€chto
regionech ukdzal podil nezaméstnanych absolventi a jejich vzdélanostni struktura. Rozdil jednotlivych
efektt na efektivitu byla typicka i pro ostatni zemé a regiony. Ukazalo se, Ze prestoZe oba modely maji
tendenci vykazovat podobné rozdéleni efektivity napfic regiony, je velka cast faktord ovliviiujicich efek-
tivitu podminéna konkrétni zemi, typem pouzitych dat, a v pfipadé panelovych modelt fixnich vliva i
zkoumanym obdobim. Robustni v8ak zistavaji odhady elasticity parovani vzhledem k nezaméstnanosti a
v rdmci jednotlivych zemi je velmi robustné prokdzana procykli¢nost efektivity parovaciho procesu v pii-
padé Ceska republiky, Mad’arska a Polska, resp. proticykli¢nost v piipadé Slovenska. Tento efekt miize
byt v souladu s praci Barnichon — Figura (2015) dan v procyklickym vyvojem heterogenity nezamést-
nanych na individudlni drovni. Model stochastickych mezi prokdzal robustni vysledky ve vlivu faktoru
podilu nezaméstnanych pobirajicich pfispévky v nezaméstnanosti, ktery mél pozitivni vliv na efektivitu.
V piipadé Ceské republiky byl vyznamny faktor poklesu efektivity podily vzd&lanostni struktury v ka-
tegoriich nizko kvalifikovanych i vysoce kvalifikovanych nezaméstnanych. Tento zdanlivy rozpor bylo
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mozné ilustrovat na piikladu Prahy, kterd ma nejvyssi podil vysokoskolsky vzdélanych nezaméstnanych.
Vysvétleni vlivu tohoto faktoru na nizkou efektivitu parovaciho procesu spocivd zejména v tom, Ze tato
kategorie nezaméstnanych mize patfit do kategorie osob s vysokou fluktuaci mezi pracovnimi pozicemi
a prestoZe si dokdzi velmi rychle najit nové pracovni misto, jsou v zdsob¢ registrovanych nezaméstna-
nych nahrazeni novymi vysokoskolsky vzdélanymi uchazeci o zaméstnani, ktefi svou pracovni pozici
opustili ve snaze najit si pozici novou. Nicméné, to plati jen v pfipadé€ regioni s vysokou tésnosti na trhu
price, tedy regionti z nadprimérnym poctem volnych pracovnich mist. U jinych regiond tento jev mize
znamenat spiSe Spatnou strukturu volnych pracovnich mist vzhledem ke struktufe uchazecd o zamést-
nani.

Vétsina zemdi, s vyjimkou Slovenska vykazuje konvergenci ve vyvoji efektivity, tedy postupné sbli-
Zovani se v prumérnych mirach efektivity doprovazené i sniZujici se variabilitou vzhledem k témto pri-
mérim. Celkové se navic v pfipadé Mad’arska a Polska ukazuje podobné rozdéleni efektivity napii¢
regiony. Modely stochastickych mezi obecné potvrzuji rostouci trend v efektivité, samotny rozdil drovni
je nicméné dan zahrnutim nebo nezahrnutim ¢lenu individuélnich vliva (fixnich efekttr). V ramci modelu
stochastickych mezi s fixnimi vlivy se totiz ukdzala v priméru vysoka mira efektivity regionti napfic ze-
mémi skupiny V4. Tento zdanlivy rozpor ma vSak logické vysvétleni, ktery je potfeba mit pii chapani vy-
sledkt odhadti modeli efektivity neustdle na paméti. Logiku vysvétleni 1ze ilustrovat na prikladu regionu
Praha, tedy obecné regionu s podprimérnym odhadem efektivity v piipadé pouziti standardniho modelu
stochastickych mezi a naopak srovnatelnou drovni vysoké efektivity s ostatnimi regiony v piipadé mo-
delu stochastickych mezi s fixnimi vlivy. Individudlni vliv totizZ zachyti jinak nepozorované individudln{
charakteristiky kazdého z regionl v parovacim procesu, které jsou neménné v ¢ase. Pokud tak po celou
dobu vidime, Ze region Prahy vykazuje podprimérné hodnoty nezaméstnanosti, nadprimérné hodnoty
tésnosti trhu préce, tedy nadprimérné hodnoty miry volnych pracovnich mist, a pozorujeme zde také
oproti jinym regiondm napf. jedinecné vyssi podil vysokoskolsky vzdélanych nezaméstnanych, je tento
faktor, korespondujici napf. s vySe uvedenou a v datech pfimo nepozorovatelnou fluktuaci pracovniku, z
veétsi ¢asti zaclenén do regionu specifické drovné v parovaci funkci. Diky tomu hraje v determinaci efek-
tivity mnohem mensi roli, prestoze i tak mutize byt tento faktor stale vyznamny a korespondovat, ale uz ne
v tak velkém rozsahu, obecnému vlivu podilu vysokoskolsky vzdélanych osob na efektivitu parovaciho
procesu napfi¢ regiony. Prave tento efekt byl objeven v pripadé Slovenska, kde zcela setiel propastné
rozdily v identifikované efektivité parovaciho procesu mezi zdpadem a vychodem Slovenska pii pouZiti
standardnich technik modelu stochastickych mezi. Na jedné stran¢ dokaze tento fixni vliv zachytit spe-
cifika regionu Bratislava (podobné tém, které odpovidaji Praze), jednak dokédZe zachytit i dlouhodoba
(primo nepozorovand) strukturalni specifika vychodnich regionti vykazujicich dlouhodobé nadprimérné
miry nezaméstnanosti. Pfi jejich zohlednéni skrze individualni vliv na parovaci funkci bylo prokazano,
Ze pfi dané vysi a vice ¢i méné nepozorované kvalité struktury nezaméstnanosti a volnych pracovnich
mist dokazi tyto regiony ,,vyt€Zit“ v ramci umist' ovani uchazecd svého maxima, a jsou tak v relativnim
srovnéni s ostatnimi regiony a jejich specifiky vysoce efektivni.

Jeden z dulezitych zavérl nasi analyzy je to, Ze vysoka mira efektivity parovaciho procesu nemusi
nutné znamenat i nizkou nezaméstnanost, zvIasté pri zohlednéni regiondlnich specifik. V opacném gardu
na tento faktu upozornili ve své praci Barrett et al. (1975). Svou roli v tomto ohledu sehrdva pohled na
zmény v efektivité, kdy plati, Ze rtst efektivity parovaciho procesu v Case vede k poklesu miry neza-
méstnanosti, ale pokles samotné efektivity vZdy k rtstu nezaméstnanosti vést nemusi. To bylo mozné
ilustrovat na piikladu vyvoje trhii prace v poslednich péti letech, kdy soubézné vyrazné vzrostla t€snost
na trhu prace. Mira efektivity tak ukazuje spiSe budouci potencial pro dalsi sniZovani nezaméstnanosti.

Dynamiku, flexibilitu a efektivity trhu prace v makroekonomickém pojeti agregovanych trhii prace
jsme dikladné prozkoumali s vyuZitim strukturdlniho dynamického modelu v§eobecné rovnovéhy. Diky
nému jsme kromé odhadi efektivity parovaciho procesu pro celou ekonomiku, odhadli i obtizné piimo
pozorovatelné strukturdlni charakteristiky trhli prace a vyhodnotili jejich vliv na vyslednou dynamiku
ukazatelti trhu prace v kontextu fungovani celé (byt’ modelové) ekonomiky. VyuZit byl dynamicky sto-
chasticky model vSeobecné rovnovahy s redlnymi frikcemi na trhu price a mechanismem mzdového
vyjednavani. Oproti piivodnimu konceptu modelu z prace Lubik (2009) byl tento model modifikovan do
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podoby modelu vykazujictho v ¢ase proménnou miru separace a v ¢ase proménnou efektivitu parova-
ciho procesu. Tato modifikace vyrazné prispéla k dspés$né identifikaci zejména parametru reflektujiciho
vysi prispévkd v nezaméstnanosti a parametru elasticity parovaciho procesu, coz jsou jedny z duleZi-
tych parametrii strukturdlnich charakteristik trhl prace. Vyse pfispévki v nezaméstnanosti pfispiva k
vy$8i rezervaéni mzdg€, coZ vede jednak k mensi ochoté pracovniki vstupovat do parovaciho procesu ve
snaze nalézt si pracovni uplatnéni a rovnéz se jedna o vyznamny faktor v procesu mzdového vyjednavani,
ktery urcuje, a tim i ovliviiuje celkovou tiroven zaméstnanosti a nezaméstnanosti v modelové ekonomice.
Tento parametr se ukdzal jako nejniz3i v pfipadé trhii prace Ceské republiky a Slovenska, vy$§i hodnota
byla odhadnuta pro ekonomiku Mad’arska a nejvyS$si pak pro ekonomiku Polska. PfestoZe v soucasné
situaci ekonomického ristu nepiedstavuji vyssi hodnoty tohoto parametru (spojené s indikaci mozné
nepruznosti trhu prace) problém, mohou vést v pifpadé nenaddlého Soku k problémiim v budoucnu, a
to prostfednictvim ndrlistu nezaméstnanosti spojenym s vys$s§imi pozadavky v ramci procesu mzdového
vyjedndvéni. Identifikované vySsi hodnoty elasticity parovani vzhledem k nezaméstnanosti bylo moZné
chépat jako charakteristiku flexibilnéjs$ich trhii prace, kdy rtst nezaméstnanosti (za pfedpokladu dosta-
te¢ného poctu pracovnich pozic) vede k vy$§im hodnotdm parovaciho procesu. Tim dochézi ke kratsi
dobé trvani nezaméstnanosti a k niZsi pravdépodobnosti, Ze nezaméstnanost piejde do podoby dlouho-
dobé nezaméstnanosti s moznymi negativnimi dusledky na opétovné zapojeni téchto nezaméstnanych do
pracovniho procesu.

Ve vSech zkoumanych ekonomikéch se ukazala niZsi vyjednavaci sila zaméstnancii v rdmci procesu
mzdového vyjednavani. ProtoZe vysoké hodnoty tohoto parametru mohou vést k nizsi ochoté zaméstna-
vani novych zaméstnanci, coZ se vSak v pripadé ekonomik skupiny V4 neukazuje, 1ze tuto skute¢nost
hodnotit jako znak flexibilniho trhu prace. VSechny ekonomiky vykazuji rostouci ndklady na vytvoreni
nového pracovniho mista, kdy Polsko je z tohoto pohledu na Spici. Vysoké hodnoty tohoto parame-
tru, zejména v krizovém obdobi nebo obdobi ekonomického poklesu, jsou znakem niZs{ flexibility trhil
prace, ktery brani v piipadé vysoké nezaméstnanosti tvorbé novych pracovnich mist v dostate¢nému
poctu, ¢imZ se sniZuje vystup ,,search and matching* mechanismu. Z tohoto pohledu reprezentuji eko-
nomiky Ceské republiky, Slovenska a Mad’arska, kdy se naklady neodchyluji v§znamné od konstantnich
nakladil na vytvoreni pracovniho mista, priklady ekonomik s dostatecné pruznym prostiedim pro tvorbu
novych pracovnich mist i v budoucnu.

Odhady vyvoje efektivity na drovni celé ekonomiky se ukdzaly v souladu se zavéry ziskanymi z
odhadti modelt stochastickych mezi na regiondlnich datech, a to zejména, pokud jde o procyklicnost
vyvoje efektivity v ekonomikach Ceské republiky a Slovenska. Zavedeni pfedpokladu v Case proménné
miry separace se jevi ve vSech modelovanych ekonomikach jako opravnéné a odhadnuté trajektorie vy-
kazuji vétsi ¢i mensi miru volatility okolo svého ustdleného stavu, s prokazatelnym vykyvem smérem
nahoru v roce 2008 spojenym s pocatkem globalniho ekonomického zpomaleni ekonomiky. Zajimavym
zjisténim byla identifikace proticyklického vyvoje miry separace pracovnich mist spojend s poklesem jeji
volatility v priibéhu &asu v pripadé Ceské republiky. Vysok volatilita miry separace po krizi roku 2008
naznacovala nejistotu firem spojenou s dal§im ocekdvanym vyvojem ekonomiky. Po nastoleni trendu v
pozitivnim ekonomickém ridstu se vSak ukdzaly jiz stabilni a nizké odchylky v mife separace od své
rovnovazné irovng, coz koresponduje s tim, Ze firmy vnimaly tento rist jako dlouhodobéji udrzitelny.

Pohled na dynamické vlastnosti modelu ukazuji nejvétsi odezvu na pozitivni Sok v efektivité paro-
vani u poklesu mezery nezaméstnanosti v pfipadé Ceské republiky. Tento pokles je nejvétsi po uplynuti
10 Ctvrtleti. Mensi intenzitu ma Sok v efektivité parovani v pripadé Polska, nicméné, je mnohem setr-
vacnéjsi, coz opét koresponduje se zaveéry odhadi efektivity na regiondln{ drovni, které ukazovaly velmi
pozvolné zmény v regiondlnich drovnich a relativné vyssi samotné drovné efektivity parovani. Svou roli
v ptipadé Polska hraje delsi odezva ve vyvoji pravdépodobnosti obsazeni volného pracovniho mista. V
pripadé Mad’arska mél tento Sok jedno z nejkratsich trvani, kdy mezera nezaméstnanosti zacala odezni-
vat po 4 Ctvrtleti. Pozitivni Sok v efektivité parovani mél nejvyssi odezvu v tvorbé pracovnich mist v
piipadé Ceské republiky a Slovenska, coZ prokazalo dobrou schopnost modelu popisovat v tomto ohledu
pozorovanou realitu. V piipadé Mad’arska naopak dochdzi k velmi rychlému odeznéni tohoto Soku a
odpovida to skuteCnosti, Ze i v ramci modell stochastickych mezi byla identifikovdna vysoka mira efek-
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tivity a homogenity napfic regiony a v prubéhu Casu.

Pokud jde o dynamické vlastnosti modelovanych ekonomik v piipadé Soku v mife separace, jsou
tyto dopady nejintenzivn&jsi v piipadé Ceské republiky, kde dochdzi k nejvy$§imu ndrGstu mezery ne-
zaméstnanosti doprovdzenou témér nejdelsi dobou jejtho odeznivdni. Mechanismus dynamiky ostatnich
veli¢in mél v tomto pfipadé zajimavou interpretaci. Vys§i mira ruSeni stdvajicich i nové vytvofenych
pracovnich mist motivuje firmy nahradit tato chybéjici pracovni mista nové vytvorenymi pozicemi. Diky
narlstu nezaméstnanosti vyplyvajici ze stavajicich rusenych pracovnich pozic dochazi soucasné k vyssi
pravdépodobnosti vytvoreni nového pracovniho paru a mezera v parovacim procesu tak rovnéZ roste.
Tato situace miZe byt z hlediska reality analogicka situaci kdy vyssi mira separace odpovida vyssi mife
fluktuace pracovnikt s vysokoskolskym vzdélani, ktefi po opusténi ptivodni pracovni pozice kratkodobé
zvySuji nezaméstnanost, ale maji i lepsi pravdépodobnost uplatnéni se na trhu priace. Tyto pracovniky
hledaji konkuren¢ni firmy na neobsazené ¢i nové vytvorené pozic, coz vysvétluje nardst poctu volnych
pracovnich mist. Efekt tohoto typu se nejvice projevil v piipadé Ceské republiky a Slovenska, zejména
pokud jde o dopady na rostouci intenzitu tvorby volnych pracovnich mist. S ohledem na rychlost ode-
znéni Soku v mife separace lze za vysoce efektivni i flexibilni povaZovat trhy prace Mad’arska. V ptfipadé
ostatnich zemi je odezva vice perzistentni, cozZ Ize chipat jako jistou miru niZs{ flexibility trhu prace.

V kapitole 1.4 bylo formulovano nékolik vyzkumnych otdzek a pracovnich hypotéz. Na zdkladé
dosazenych vysledki 1ze postupné odpovédi na jednotlivé otazky shrnout nasledovné:

o Jak flexibilni jsou trhy prdce zemi skupiny V4 na celostdtni a regiondlni tirovni? Jak jiZ bylo v
uvodu této kapitoly naznaceno, odpovéd’ na tuto otdzku zavisi na pojeti konceptu flexibility. Po-
kud budeme chépat flexibilitu jako schopnost nezaméstnanosti reagovat na ekonomicky rast, tak
jak ji vyjadfuje Okuntiv vztah, ukdzaly odhady Okunova koeficientu vyznamny pokles flexibility
ve vSech zkoumanych ekonomikich a regionech. Na regiondlni trovni se jednalo zejména o kraje
s vysokou tésnosti trhu prace. Toto je v poslednich letech hlavni zdroj poklesu flexibility z pohledu
Okunova vztahu. Z pohledu Beveridgeovy kiivky, jakoZto konceptu propojujici vztah nezamést-
nanosti a volnych pracovnich mist, se ukdzaly vSechny zkoumané ekonomiky jako flexibilni a to
zejména s vetsi intenzitou v obdobi let 2014-2019. Tento typ flexibility je potvrzen i v rdmci struk-
turdlniho dynamického modelu vSeobecné rovnovahy. V tomto pojeti vykazuji zkoumané obdobi
vysokou miru flexibilit i z pohledu indikatord strukturdlniho charakteru, kam lze zafadit nizkou
vyjednavaci silu pracovnikd v procesu mzdového vyjednavani, s vyjimkou Polského trhu relativné
nizkou hodnotu parametru indikujiciho relativni vysi podpory v nezaméstnanosti a s vyjimkou trhu
prace Polska i ve srovndni s obdobim let 2000-2010 niZsi ndklady na vytvorfeni volnych pracovnich
mist.

o Jak efektivni jsou trhy prdce z hlediska efektivity procesu pdrovdni nezaméstnanych a volnych pra-
covnich mist na iirovni ekonomik zemi Visegrddské skupiny a na virovni regiondlnich trhii prdce?
V tomto piipad€ zdvisi na modelovém piistupu resp. technice odhadu. Standardni model odhadu
stochastickych mezi ukazuje velké rozdily v odhadované efektivité zejména v pripadé Slovenska.
Nicméné, pti zahrnuti regiondlnich specifik, jak tomu bylo diky pouziti modelu stochastickych
mezi, se ukazuji v§echny regiondlni trhy prace jako vysoce efektivni, s nizkou mirou heterogenity
v této efektivité. Vysokou miru procyklické efektivity parovaciho procesu na tirovni agregovanych
trhil prace potvrzuje i strukturdlni dynamicky stochasticky model v§eobecné rovnovahy s pohledu
dynamickych vlastnosti reakci ekonomik na simulované odezvy v Soku v efektivité a mife sepa-
race.

o Jaké faktory ovliviiuji efektivitu trhu prdce v zemich skupiny V4? Jako robustni se prokdzal ros-
touci trend v efektivité v prubéhu let 2000-2019 podobné jako to na regiondlnich datech Polska
ilustruje Antczak et al. (2018) nebo Tomi¢ (2014) v piipad€ regionti Chorvatska. Ukdzal se rovnéz
vyrazny vliv mezery vystupu na trovni jednotlivych regiond a na drovni ekonomik jako celku. Vy-
jimku tvorily regiony Slovenska, kde tento vliv nebyl pritkazny. Tento zavér (rozSifeny i na ostatn{
ekonomiky zemi Visegradské skupiny a zahrnujici obdobi pokryvajici i roky 2014-2019) odpovida
zaveérim Antczak et al. (2018), kde se podobny jev ukazal pro Polsko, pfestoZe tito autofi pracovali
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s tempy rdstu hrubého domaciho produktu. Model stochastickych mezi prokazal robustni vysledky
ve vlivu faktoru podilu nezaméstnanych pobirajicich pfispévky v nezaméstnanosti, ktery mél po-
zitivni vliv na efektivitu. Zda se tedy, Ze pfispévky v nezaméstnanosti plni svou funkci motivovat
nezaméstnané k hleddni vhodné volné pracovni pozice, kdy proces hledéni je ¢asové ndkladny a
tento prispévek muze zvysit pravdépodobnost nalezeni mista odpovidajici kvalitim uchazece diky
poskytnuti finanéniho politéfe pro delii &as hledéni. V piipadé Ceské republiky byl vyznamny fak-
tor poklesu efektivity podily vzdélanostni struktury v kategoriich nizko kvalifikovanych i vysoce
kvalifikovanych nezaméstnanych.

o Existuje vztah mezi efektivitou trhit prdce a mirou nezaméstnanosti? Ne, vysokd mira efektivity
parovactiho procesu nemusi nutné znamenat i nizkou nezaméstnanost, zv1aste pfi zohlednéni regio-
ndlnich specifik. Svou roli v tomto ohledu sehrdava pohled na zmény v efektivité, kdy plati, Ze rist
efektivity parovaciho procesu v Case vede k poklesu miry nezaméstnanosti, ale pokles samotné
efektivity vZdy k riistu nezaméstnanosti vést nemusi. To bylo mozné ilustrovat na piikladu vyvoje
trhi prace v poslednich péti letech, kdy soubézné vyrazné vzrostla tésnost na trhu prace.

o Vykazuji ekonomiky zemi Visegrddské skupiny odlisnosti ve strukturdlnich charakteristikdch svych
trhii prdce a v dopadech makroekonomickych sokii na vyvoj téchto trhii prdce? Ano, v pripadé
parametru vyjadiujici vySi podpory v nezaméstnanosti ukdzal identifikovany DSGE model nej-

TV s v

niz3i hodnoty v piipadé trhii prace Ceské republiky a Slovenska, vy$§i hodnota byla odhadnuta pro
ekonomiku Mad’arska a nejvyssi pak pro ekonomiku Polska. Ve v§ech zkoumanych ekonomikdch
se ukdzala niz8i vyjednavaci sila zaméstnancd v ramci procesu mzdového vyjednavani. VSechny
ekonomiky vykazuji rostouci ndklady na vytvofeni nového pracovniho mista, kdy vSak Polsko
hodnoty ostatnich ekonomik vyrazné€ prevysuje. Pohled na dynamické vlastnosti modelu ukazuji
nejveétsi odezvu na pozitivni Sok v efektivité parovani u poklesu mezery nezaméstnanosti v pii-
pad& Ceské republiky. Men3i intenzitu mé $ok v efektivité parovani v pripadé Polska, nicméng, je
mnohem setrvacnéjsi. Pozitivni Sok v efektivité parovani mél nejvyssi odezvu v tvorb€ pracovnich
mist v pripadé Ceské republiky a Slovenska, coZ prokézalo dobrou schopnost modelu popisovat v
tomto ohledu pozorovanou realitu. V pripadé Mad’arska naopak dochdzi k velmi rychlému ode-
znéni tohoto Soku. Pokud jde o dynamické vlastnosti modelovanych ekonomik v piipadé Soku v
mife separace, jsou tyto dopady nejintenzivn&jsi v piipadé Ceské republiky, kde dochazi k nej-
vy$$imu narlstu mezery nezaméstnanosti doprovazenou témét nejdel$i dobou jejtho odeznivani.
Tento $ok se nejvice projevil v piipadé Ceské republiky a Slovenska v piipadé dopadii na rostouci
intenzitu tvorby volnych pracovnich mist. S ohledem na rychlost odeznéni Soku v mife separace
byla nejkratsi doba odezvy odhadnuta pro trh prace Mad’arska. V pripad¢ ostatnich zemi je odezva

cvv s

vice perzistentni, coZ lze chdpat jako jistou miru niz${ flexibility téchto trhi prace.

Pokud jde o odpovédi na formulované hypotézy, z vysledki nasich analyz 1ze vyvodit k jednotlivym
hypotézam nésledujici zavéry:

o Vztah mezi dynamikou vyvoje nezaméstnanosti a hospoddrskym cykle reprezentovany Okunovym
koeficientem v pribéhu casu a napHE regiony stabilni. V Ceské republice nebyla asymetrie ve
vlivu hospodarského cyklu na nezaméstnanost prokdzana. V piipadé Slovenska se a zdporné me-
zery vystupu, je Okuntv koeficient statisticky vyznamné niZsi, tedy nezaméstnanost reaguje velmi
vyrazné na pokles ekonomiky, nikoliv vSak na rst, ktery je typicky pro obdobi zejména po roce
2014. V ptipadé Mad’ arska nebyla asymetrie ani nelinearita Okunova vztahu statisticky vyznamna.
Polsky trh prace nevykazuje asymetrii v Okunové vztahu. V obdobi po roce 2015 jsou zde nicméné
naznaky nelinearity Okunova koeficientu, kdy piislusny parametr kvadratického ¢lenu nabyva za-
pornych a statisticky vyznamnych hodnot. Na regiondlni drovni jsou pozorovény statisticky vy-
znamné rozdily, jak vyplyva z odhadu Okunovych koeficientil a jejich vyznamnosti a nevyznam-
nosti v rdmci stejnych obdobi.

o Vztah mezi nezaméstnanosti a volnymi pracovnimi misty reprezentovany Beveridgeovou krivkou
stabilni v prubéhu Casu a napvic regiony. V pripadé Ceské republiky se asymetrie ve projevila jen
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v obdobi let 2000-2004 a 2004-2014, kdy se v piipadé Ctvrtletnich dat ukazuje statisticky prikazné
vyS§i koeficient elasticity (v absolutnim vyjddfeni) v pfipadé zdporné mezery vystupu v obdobi let
2000-2004. Nevyznamny koeficient elasticity Beveridgeova vztahu nastava v piipadé zaporné me-
zery vystupu v obdobfi let 2004-2014. V piipadé Slovenska se asymetrie projevila jen v obdobi
let 2005-2015 a kdy v absolutni hodnoté poklesl koeficient elasticity v piipadé zaporné mezery
vystupu. Statisticky vySsi elasticita (v absolutni hodnot€) je v pfipadé Mad’arska prikazna jen v
obdobi let 2004-2009. Ve vSech obdobich je statisticky vyssi elasticita pozorovatelnd v piipadé
Polska, a to v ramci obdobi poklesu ekonomiky, coz ukazuje na vétsi zranitelnost Polského trhu
prace vici negativnim ekonomickym Sokliim. Na regiondlni trovni jsou pozorovany statisticky vy-
znamné rozdily koeficientu elasticity, jak vyplyva z odhadd a jejich vyznamnosti a nevyznamnosti
v rdmci stejnych obdobi. Oproti relativni podobnosti elasticit nezaméstnanosti vzhledem k volnym
pracovnim mistim v Mad’arsku vykazuje Polsko nejvétsi heterogenitu. VEtsi variabilita je i patrna

pro regiony Ceské republiky a Slovenska.

N2

e Efektivita pdrovaciho procesu je homogenni nap¥ic regiondlnich trhii prdce a v pribéhu casu.
V pribéhu Casu se projevil rust efektivity. V ramci regionti bylo v pfipadé zohlednéni regionu
specifickych individudlnich charakteristik prokdzéano, Ze se jednotlivé odhady efektivity, zejména
v obdobi let 2014-2019, ukdzaly jako velmi homogenni.

Mezi piinosy této prace mlizeme povazovat poskytnuti uceleného a vzajemné provazaného pohledu
na problematiku efektivity, flexibility a dynamiky trhti prace ekonomik zemi Visegradské skupiny. Pro-
kéazali jsme, Ze v piipadé zemi skupiny V4, a to i na trovni regiondlnich trht prace, neni Okuntv vztah
a Beveridgeova kfivky stabilni v ¢ase a v tomto duchu pojatd flexibilita vykazuje strukturdlni zlomy
a moZné asymetrie. V odhadech flexibility se ukdzaly také vyrazné regiondlni rozdily. Z teoretického
pohledu Ize za origindlni piispévek do diskuze pokladat zjisténi, Ze pojeti flexibility v rdmci kazdého z
téchto piistupti nemusi byt ve vzajemném souladu, nebot’ flexibilita vyjadfena jako intenzita reakce neza-
méstnanosti na ekonomicky rdst predstavovana Okunovym koeficientem nardZi na své limity v pfipadé
nadmérného ¢i trvalej$tho ristu ekonomiky, kdy mira nezaméstnanosti klesa na doposud nepoznanou
urovei nizkych hodnoty a je doprovdzena rostouci tésnosti trhu prace. To plati pro trhy price na agrego-
vané i regiondlni drovni. Z pohledu ekonomické teorie se na datech zemi skupiny V4 potvrdily zavéry
o propojeni poklesu efektivity a ristu flexibility v kontextu Beveridgeovy kiivky, ktery identifikoval ve
své praci Pater (2017) jako dlouhodoby disledek ndvratu ekonomiky k rovnovaze po ekonomické krizi.

Jako pfinos této prace lze povazovat snahu o ovéfeni robustnosti odhadl efektivity agregovanych i
regiondlnich trhd prace s vyuzitim vétsitho poctu metod a s vyuzitim dat na mésicni a Ctvrtletni bazi, kterd
oproti ro¢nim datdm, vyuzivanych v fadé aplikaci, pfinaseji detailnéjsi pohled na dynamiku volnych pra-
covnich mist a nezaméstnanosti. V oblasti pouZivanych metod se ukdzalo, Ze nezahrnuti individudlniho
regionélniho vlivu vedlo k nadhodnocovani heterogenity v odhadnuté efektivité regiondlnich trhi prace.
Na zdkladé téchto zaveéri se model stochastickych mezi{ s fixnimi vlivy vyuZivany v této praci ukazuje
jako technicky mnohem narocnéjsi, ale spolehlivej$i metoda odhadu efektivity parovaciho procesu na
regiondln{ trovni.

Jeden z dulezitych zavérd této prace je to, Ze vysokd mira efektivity parovaciho procesu nemusi
nutné znamenat i nizkou nezaméstnanost, zvlasté pfi zohlednéni regiondlnich specifik, jak bylo proka-
zano vyuZitim modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy. Na tento fakt upozornili, i kdyZ z opa¢ného
uhlu pohledu, ve své prici Barrett et al. (1975). Svou roli v tomto mechanismu sehrdva pohled na zmény
v efektivité, kdy plati, Ze rust efektivity parovaciho procesu v Case vede k poklesu miry nezameéstna-
nosti, ale pokles samotné efektivity vzdy k ristu nezaméstnanosti vést nemusi, pokud soubézné vyrazné
vzrostla tésnost na trhu préce.

Empirickym pfinosem je identifikovan{ faktora, které ovliviiuji efektivitu parovaciho procesu na regi-
ondln{ drovni a ovéfeni jejich robustnosti mezi zkoumanymi zemémi a regiony. Podobné 1ze nahliZet i na
odhad vybranych, pifmo nepozorovatelnych, strukturdlnich charakteristik trhii prace zemi V4 s vyuzitim
identifikovaného dynamického stochastického modelu vS§eobecné rovnovdhy se “search and matching”
mechanismem, obohaceného o aspekt v ¢ase proménné miry separace a v Case proménnou efektivitu
parovaciho procesu.
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Priloha A
Mapy regionua zemi V4

V této priloze je na jednotlivych obrdzcich pfedstaveno regiondlni uspofddani v zemich Visegradské
skupiny odpovidajici situaci v roce 2019. Jedna se o pomtcku k lepsi orientaci v prezentovanych mapach

Kralovehradecky .
Karlovarsky I

Pardubicky

Moravskoslezsky

Obrazek A.1: Mapa regionti Ceské republiky (kraje)
Zdroj: Vlastni zpracovéni s vyuzitim GADM (2019).
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Presovsky

Trenciansky

Banskobystricky

Bratislava

Obrazek A.2: Mapa regiont Slovenska (kraje)
Zdroj: Vlastni zpracovéni s vyuzitim GADM (2019).
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Obrazek A.3: Mapa regionti Mad’arska (megyék)
Zdroj: Vlastni zpracovani s vyuzitim GADM (2019).
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Obrazek A.4: Mapa regionti Polska (wojewddztwa)
Zdroj: Vlastni zpracovani s vyuzitim GADM (2019).
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Priloha B

Vybrané statistiky trhu prace zemi V4

V této piiloze jsou prezentoviny dalsi vybrané statistiky trhii prace zemi V4 nezahrnuté v ¢asti 1.2.

Mira volnych pracovnich mist
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Obrazek B.1: Mira volnych pracovnich mist v zemich V4 v obdobi 1999-2019

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladg statistik vyvoje nezaméstnanosti a strukturalnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRYV (2019),
NFSZ (2019) a WPSZ (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.
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Mezera nezaméstnanosti
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Obrazek B.2: Mezera nezaméstnanosti v zemich V4 v obdobi 1999-2019
Zdroj: Vlastni zpracovanf na zdkladg statistik vyvoje nezaméstnanosti a strukturalnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRV (2019),

NFSZ (2019) a WPSZ (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.
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Obrazek B.3: Mezera volnych pracovnich mist v zemich V4 v obdobi 1999-2019
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé statistik vyvoje nezaméstnanosti a strukturdlnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRV (2019),

NFSZ (2019) a WPSZ (2019). Podrobné;ji viz kapitola 4.
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Obrazek B.4: Meziro¢ni tempa ristu nezaméstnanosti v obdobi 1999-2019

Zdroj: Vlastni zpracovanf na zdkladg statistik vyvoje nezaméstnanosti a strukturalnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRV (2019),
NFSZ (2019) a WPSZ (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.
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Obrazek B.5: Meziro¢ni tempa rdstu po¢tu volnych pracovnich mist v obdobi 1999-2019

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé statistik vyvoje nezaméstnanosti a strukturdlnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRV (2019),
NFSZ (2019) a WPSZ (2019). Podrobné;ji viz kapitola 4.
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Obrazek B.6: Tésnost trhi prace zemi V4 v obdobi 1999-2019

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladg statistik vyvoje nezaméstnanosti a strukturalnich charakteristik trhu prace z MPSV (2019), UPSRYV (2019),

NFSZ (2019) a WPSZ (2019). Podrobnéji viz kapitola 4.



Priloha C

Vybrané statistiky regionalnich trhu prace
Ceské republiky

V této piiloze jsou prezentovany primérné hodnoty vybranych charakteristik regiondlnich trhd prace
Ceské republiky, a to jak za za celé obdobi let 2000 az 2019, tak i v dil¢ich Easovych obdobich odpovi-
dajicich déleni ve vét§iné modelovych aplikacich vyuZivanych v této praci.

Primérna mira nezaméstnanosti pro regiony Ceské republiky
2000-2019 2000-2007

<3

<3

Obrazek C.1: Prim&mé hodnoty miry nezamé&stnanosti regionii Ceské republiky.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé MPSV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Primérna mira volnych pracovnich mist pro regiony Ceské republiky
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Obrazek C.2: Prim&mé hodnoty miry volnych pracovnich mist regiont Ceské republiky.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé MPSV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Obrazek C.3: Prim&mé hodnoty t&snosti trhu prace regioni Ceské republiky.
Zdroj: Vlastni zpracovéani na zakladé MPSV (2019) a s vyuzitim GADM (2019).



165

Priimérna mira parovani pro regiony Ceské republiky
2000-2019 2000-2007

2008-2013

Obrazek C.4: Prim&mé hodnoty miry parovéni na trhu prace regiont Ceské republiky.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé MPSV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Obrazek C.5: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych Zen na celkovém poctu nezaméstnanych v regionech
Ceské republiky.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé MPSV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Priimérny podil nezaméstnanych absolvent(i pro regiony Ceské republiky
2000-2019 2000-2007
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Obrazek C.6: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych absolventt na celkovém poctu nezaméstnanych v
regionech Ceské republiky.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé MPSV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.

Primérny podil nezaméstnanych s podporou v nezaméstnanosti pro regiony Ceské republiky
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Obrazek C.7: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych pobirajicich podporu v nezaméstnanosti na celkovém

po&tu nezaméstnanych v regionech Ceské republiky.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé MPSV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Priimérny podil nezaméstnanych mladsich 24 let pro regiony Ceské republiky
2000-2019 2000-2007
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Obrazek C.8: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych mladsich 24 let na celkovém poctu nezaméstnanych v
regionech Ceské republiky.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé MPSV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.

Primérny podil nezaméstnanych starich 55 let pro regiony Ceské republiky
2000-2019 2000-2007

>26

2008-2013 2014-2019

¢

<5 8 11 14 17 20 23 >26

Obrazek C.9: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych starSich 55 let na celkovém poctu nezaméstnanych v
regionech Ceské republiky.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé MPSV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Primérny podil nezaméstnanych s nejvyse niz8im stfednim vzdélanim pro regiony Ceské republiky
2000-2019 2000-2007
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Obrazek C.10: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s nejvyse dosazenym niz§im stfednim vzdélanim na

celkovém poétu nezaméstnanych v regionech Ceské republiky.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé MPSV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.

Primérny podil nezaméstnanych s vysokoskolskym vzdélanim pro regiony Ceské republiky
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Obrazek C.11: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s vysokoskolskym vzdélanim na celkovém poctu

nezamé&stnanych v regionech Ceské republiky.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé MPSV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Primérny podil kratkodobé nezaméstnanych pro regiony Ceské republiky
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Obrazek C.12: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s délkou trvani nezaméstnanosti do 3 mésict v
regionech Ceské republiky.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé MPSV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Obrazek C.13: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s délkou trvani nezaméstnanosti vyssi nez 12 mésict
v regionech Ceské republiky.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé MPSV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Priloha D

Vybrané statistiky regionalnich trhu prace
Slovenska

V této piiloze jsou prezentovany primérné hodnoty vybranych charakteristik regiondlnich trhd prace
Slovenska, a to jak za za celé obdobi let 2000 az 2019, tak i v dil¢ich ¢asovych obdobich odpovidajicich
déleni ve vétsiné modelovych aplikacich vyuZivanych v této praci. V piipad€ nedostupnych ddaji jsou v
obrazcich uvedeny hodnoty ,,NaN*“.

Primérna mira nezaméstnanosti pro regiony Slovenska
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Obrazek D.1: Primérné hodnoty miry nezaméstnanosti regionti Slovenska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé UPSRV (2019) a s vyuZitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Priimérna mira volnych pracovnich mist pro regiony Slovenska
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Obrazek D.2: Primérné hodnoty miry volnych pracovnich mist regiond Slovenska.
Zdroj: Vlastnf zpracovani na zdkladé UPSRV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Obrazek D.3: Primérné hodnoty t€snosti trhu prace regionti Slovenska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé UPSRV (2019) a s vyuzitim GADM (2019).
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Primérna mira parovani pro regiony Slovenska
2000-2019 2000-2007

2008-2013 2014-2019

Obrazek D.4: Primérné hodnoty miry parovéani na trhu price regiont Slovenska.
Zdroj: Vlastni zpracovéni na zikladé UPSRV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Obrazek D.5: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych Zen na celkovém poctu nezaméstnanych v regionech
Slovenska.
Zdroj: Vlastni zpracovéni na zakladé UPSRV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Pramérny podil nezaméstnanych absolventi pro regiony Slovenska
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Obrazek D.6: Priimérné hodnoty podilu nezaméstnanych absolventl na celkovém poctu nezaméstnanych v
regionech Slovenska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladg UPSRV (2019) a s vyuZitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Obrazek D.7: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych pobirajicich podporu v nezaméstnanosti na celkovém
poctu nezaméstnanych v regionech Slovenska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé UPSRV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Pramérny podil nezaméstnanych mladsich 24 let pro regiony Slovenska
2000-2019 2000-2007

<11 13 15 17 19 21 23 >25 <11 13 15 17 19 21 23 >

n

5

2008-2013 2014-2019

A

<11 13 15 17 19 21 23 >25 <11 13 15 17 19 21 23 >

N

5

Obrazek D.8: Priimérné hodnoty podilu nezaméstnanych mladsich 24 let na celkovém poctu nezaméstnanych v
regionech Slovenska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladg UPSRV (2019) a s vyuZitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Obrazek D.9: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych starsich 55 let na celkovém poctu nezaméstnanych v
regionech Slovenska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé UPSRV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Pramérny podil nezaméstnanych s nejvyse niz$im stfednim vzdélanim pro regiony Slovenska
2000-2019 2000-2007

<48 53 58 63 68 73 78 >83 <48 53 58 63 68 73 78 >83
2008-2013 2014-2019

<48 53 58 63 68 73 78 >83 <48

o
2
o
®
-]
@
=]
®

73 78 >

*R

3

Obrazek D.10: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s nejvyse dosaZzenym niz$im stfednim vzdélanim na
celkovém poctu nezaméstnanych v regionech Slovenska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladg UPSRV (2019) a s vyuZitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Obrazek D.11: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s vysokoskolskym vzdélanim na celkovém poctu
nezaméstnanych v regionech Slovenska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé UPSRV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Pramérny podil kratkodobé nezaméstnanych pro regiony Slovenska
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Obrazek D.12: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s délkou trvani nezaméstnanosti do 3 mésicl v
regionech Slovenska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladd UPSRV (2019) a s vyuZitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjidfeny v procentech.
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Obrazek D.13: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s délkou trvani nezaméstnanosti vyssi nez 12 mésict
v regionech Slovenska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé UPSRV (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Priloha E

Vybrané statistiky regionalnich trhu prace
Mad’arska

V této piiloze jsou prezentovany primérné hodnoty vybranych charakteristik regiondlnich trhd prace
Mad’arska, a to jak za za celé obdobi let 2000 az 2019, tak i v dil¢ich ¢asovych obdobich odpovidajicich
déleni ve vétsiné modelovych aplikacich vyuZivanych v této praci. V piipad€ nedostupnych tddaji jsou v
obrazcich uvedeny hodnoty ,,NaN*. Udaje k obrdzkim E.12 a E.13 nejsou k dispozici viibec (jak bylo
uvedeno v ¢4sti 4), nicméné pro konzistenci se strukturou pfiloh pro ostatni zemé Visegradské skupiny
jsou v tomto pifipadé obrazky v textu ponechany.

Priimérna mira nezaméstnanosti pro regiony Mad'arska
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Obrazek E.1: Primérné hodnoty miry nezaméstnanosti regionti Mad’ arska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé NFSZ (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjddfeny v procentech.
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Pramérna mira volnych pracovnich mist pro regiony Madarska
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Obrazek E.2: Primérné hodnoty miry volnych pracovnich mist regioni Mad’arska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé NFSZ (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Obrazek E.3: Primérné hodnoty tésnosti trhu prace regionti Mad’ arska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé NFSZ (2019) a s vyuZzitim GADM (2019).
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Primérna mira parovani pro regiony Mad'arska
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Obrazek E.4: Primérné hodnoty miry parovani na trhu prace regioni Mad’arska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé NFSZ (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Obrazek E.5: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych Zen na celkovém poctu nezaméstnanych v regionech

Mad’arska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé NFSZ (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Prumérny podil nezaméstnanych absolvent( pro regiony Mad'arska
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Obrazek E.6: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych absolventi na celkovém poctu nezaméstnanych v

regionech Mad’arska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé NFSZ (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.

Pramérny podil nezaméstnanych s podporou v nezaméstnanosti pro regiony Mad’arska
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Obrazek E.7: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych pobirajicich podporu v nezaméstnanosti na celkovém

poctu nezaméstnanych v regionech Mad’arska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé NFSZ (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Pramérny podil nezaméstnanych mladsich 24 let pro regiony Mad'arska
2000-2019 2000-2007

b,
2o

<11 13 15 17 19 21 23 >25 <11 13 15 17 19 21 23 >25
2008-2013 2014-2019

<11 13 15 17 19 21 23 >25 <11 13 15 17 19 21 23 >25

Obrazek E.8: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych mlad$ich 24 let na celkovém pocétu nezaméstnanych v

regionech Mad’arska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé NFSZ (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.

Pramérny podil nezaméstnanych starsich 55 let pro regiony Mad'arska
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Obrazek E.9: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych star$ich 55 let na celkovém poctu nezaméstnanych v

regionech Mad’arska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé NFSZ (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Primérny podil nezaméstnanych s nejvySe niz§im stfednim vzdélanim pro regiony Mad'arska
2000-2019 2000-2007

N
B
o

53 58 63 68 73 78 >83
2008-2013 2014-2019

<48 53 58 63 68 73 78 >

@

3 <48 53 58 63 68 73 78 >83

cvws

Obrazek E.10: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s nejvy$e dosaZzenym niz$im stfednim vzdélanim na

celkovém poctu nezaméstnanych v regionech Mad’arska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé NFSZ (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.

Primérny podil nezaméstnanych s vysokoskolskym vzdélanim pro regiony Mad'arska
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Obrazek E.11: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s vysokoskolskym vzdé€lanim na celkovém poctu

nezaméstnanych v regionech Mad’arska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé NFSZ (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Prumérny podil kratkodobé nezaméstnanych pro regiony Mad’arska
2000-2019 2000-2007
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Obrazek E.12: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s délkou trvani nezaméstnanosti do 3 mésicti v

regionech Mad’arska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé NFSZ (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.

Priimérny podil dlouhodobé nezaméstnanych pro regiony Mad'arska
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Obrazek E.13: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s délkou trvani nezaméstnanosti vyssi nez 12 mésict v

regionech Mad’arska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé NFSZ (2019) a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Priloha F

Vybrané statistiky regionalnich trhu prace
Polska

V této piiloze jsou prezentovany primérné hodnoty vybranych charakteristik regiondlnich trhd prace
Polska, a to jak za za celé obdobi let 2000 az 2019, tak i v dil¢ich casovych obdobich odpovidajicich
déleni ve vétsiné modelovych aplikacich vyuZivanych v této praci. V piipad€ nedostupnych ddaji jsou v
obrazcich uvedeny hodnoty ,,NaN*“.

Pramérna mira nezaméstnanosti pro regiony Polska

2000-2019 2000-2007 24
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«
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Obrazek F.1: Primérné hodnoty miry nezaméstnanosti regionti Polska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladée WPSZ (2019)a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Primérna mira volnych pracovnich mist pro regiony Polska
2000-2019 2000-2007

>4

Obrazek F.2: Primérné hodnoty miry volnych pracovnich mist regionti Polska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé WPSZ (2019)a s vyuZitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.

Pramérna tésnost trhu prace pro regiony Polska
2000-2019 2000-2007
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Obrazek F.3: Primérné hodnoty tésnosti trhu prace regiont Polska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé WPSZ (2019)a s vyuzitim GADM (2019).
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Priimérna mira parovani pro regiony Polska
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Obrazek F.4: Primérné hodnoty miry parovani na trhu price regiont Polska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladée WPSZ (2019)a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Obrazek F.5: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych Zen na celkovém poctu nezaméstnanych v regionech

Polska.

Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladée WPSZ (2019)a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadieny v procentech.
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Primérny podil nezaméstnanych absolvent( pro regiony Polska
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Obrazek F.6: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych absolventd na celkovém poc¢tu nezaméstnanych v

regionech Polska.

Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé WPSZ (2019)a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.

Priimérny podil nezaméstnanych s podporou v nezaméstnanosti pro regiony Polska
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Obrazek F.7: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych pobirajicich podporu v nezaméstnanosti na celkovém

poctu nezaméstnanych v regionech Polska.

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé WPSZ (2019)a s vyuZitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Primérny podil nezaméstnanych mladsich 24 let pro regiony Polska
2000-2007
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Obrazek E.8: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych mladsich 24 let na celkovém poc¢tu nezaméstnanych v

regionech Polska.

Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé WPSZ (2019)a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Obrazek F.9: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych starSich 55 let na celkovém poctu nezaméstnanych v

regionech Polska.

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé WPSZ (2019)a s vyuZitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Pramérny podil nezaméstnanych s nejvy$e niz§im stfednim vzdélanim pro regiony Polska
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Obrazek F.10: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s nejvyse dosaZenym nizsim stfednim vzdélanim na

celkovém poctu nezaméstnanych v regionech Polska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé WPSZ (2019)a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Obrazek F.11: Praimérné hodnoty podilu nezaméstnanych s vysokoskolskym vzdélanim na celkovém poctu

nezaméstnanych v regionech Polska.

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé WPSZ (2019)a s vyuZitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Primérny podil kratkodobé nezaméstnanych pro regiony Polska

2000-2019 a1 2000-2007 41

38
35

g .

2008-2013 2014-2019

“

<20 <20

Obrazek F.12: Primérné hodnoty podilu nezaméstnanych s délkou trvani nezaméstnanosti do 3 mésicd v

regionech Polska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé WPSZ (2019)a s vyuzitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Obrazek F.13: Praimérné hodnoty podilu nezaméstnanych s délkou trvani nezaméstnanosti vyssi nez 12 mésici v

regionech Polska.
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé WPSZ (2019)a s vyuZitim GADM (2019). Hodnoty jsou vyjadfeny v procentech.
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Priloha G

Odhady Beveridgeovy krivky pro zemeé a
regiony skupiny V4 s vyuzitim mésicnich

dat

V této priloze jsou pro ticely ovéfeni robustnosti prezentovany vysledky odhadi Beveridgeovy kfivky na
mésicnich datech. Jednd se o odhady zaloZené na modelech prezentovanych v kapitole 5.

G.1 Rekurzivni odhady koeficienta pro zemé V4

Rekurzivni odhady konstanty Beveridgeova vztahu (mésicni data)
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Obrazek G.1: Rekurzivni odhady droviiové konstanty Beveridgeovy kfivky v zemich V4 na mési¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé odhadu statického modelu Beveridgeovy kfivky. Pro vypocet smérodatnych odchylek rekurzivnich odhada
parametrd byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimdtoru (HAC estimdtor, tedy vzhledem k heteroskedas-

ticité a autokorelaci konzistentni estimétor).
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Koeficient elasticity
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Obrazek G.2: Rekurzivni odhady koeficientu elasticity Beveridgeovy kfivky v zemich V4 na mési¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé odhadti statického modelu Beveridgeovy kfivky. Pro vypocet smérodatnych odchylek rekurzivnich odhadi
parametrd byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimdtoru (HAC estimdtor, tedy vzhledem k heteroskedas-
ticité a autokorelaci konzistentn{ estimator).

G.2 Odhady parametra na plném vzorku pro zemé a regiony skupiny V4
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N2

Tabulka G.1: Odhady parametrii Beveridgeovy kiivky pro Ceskou republiku (m&si¢ni data)

Uroviiové konstanta  Koeficient elasticity R?

Zdkladni model
Celé obdobi 2,183%%* (0,033) -0,533***  (0,060) 0,71
2000:01-2004:06  2,361%*%* (0,029) -0,535***  (0,086) 0,66
2004:07-2015:01  2,113%%*%* (0,018) -0,242***  (0,041) 0,55
2015:02-2019:06  2,212%%*%* (0,022) -0,726***  (0,017) 0,98
Model s asymetrii
Kladnd mezera vystupu 2,184 %% (0,035) -0,513***  (0,063) 0,71
2000:01-2004:06  2,430%** (0,024) -0,738***  (0,073) 0,75
2004:07-2015:01  2,113%%*%* 0,017)  -0,296***  (0,031) 0,65
2015:02-2019:06  2,189%** 0,022) -0,717***  (0,021) 0,99

Zapornd mezera vystupu  2,181%%% (0,046) -0,557 (0,077)
2000:01-2004:06  2,320%***  (0,033) -0,384***  (0,113)
2004:07-2015:01  2,115%**  (0,020) -0,078 (0,083)
2015:02-2019:06  2,262***  (0,020) -0,756***  (0,014)

Rozdil mezer vystupu 0,003 (0,049) 0,045 (0,081)
2000:01-2004:06  0,110%**  (0,040) -0,354%* 0,137)
2004:07-2015:01  -0,002 (0,023)  -0,218%** (0,010)

2015:02-2019:06  -0,074***  (0,027)  0,039* (0,023)

Dynamické modely

Maximalni zpoZdéni 1 - =) -3,032 (3,102) 0,36
2000:01-2004:06 — =) -0,837 (0,565) 0,36
2004:07-2015:01 - -) -0,267%* 0,115) 0,37
2015:02-2019:06 — =) -0,778 (1,105)  0,06-

Maximalni zpoZdéni 2 - =) -4,820 (11,36) 0,40
2000:01-2004:06 — -) -2,617 (2,541) 043
2004:07-2015:01 - =) -0,244%* 0,135) 041
2015:02-2019:06 — -) -0,910 (2,616) 0,12

Maximalni zpozdéni 3 - -) -3,572 4,734) 042
2000:01-2004:06  — -) 4,069 (4,598) 046
2004:07-2015:01 - =) -0,279%* (0,138) 0,43
2015:02-2019:06 — -) 0,101 (4,358) 0,32

Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadd modeld Beveridgeovy kiivky. Symboly *, *%*,
*#% oznacuji, Ze jsou koeficienty statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznam-
nosti. Symbol ’-* u koeficientu determinace oznacuje, Ze je statisticky nevyznamny na 10%
hladiné vyznamnosti. Pro vypocet smérodatnych odchylek odhadl parametrt, uvedenych v
zdavorce, byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimatoru
(HAC estimétor, tedy vzhledem k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentni estimdtor).
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Tabulka G.2: Odhady parametrti Beveridgeovy kiivky pro Slovensko republiku (mési¢ni data)

Urovilovd konstanta  Koeficient elasticity R?

Zdkladni model

Celé obdobi 2,5282%**  (0,036) -0,262***  (0,042) 0,40
2000:01-2004:12  2,9245***  (0,012) -0,136***  (0,033) 0,38
2005:01-2015:05  2,4519***  (0,035) -0,231*** (0,032) 0,50
2015:06-2019:06  2,863*%** 0,041)  -0,750***  (0,036) 0,96

Model s asymetrii

Kladnd mezera vystupu 2,526%%* (0,045)  -0,270***  (0,053) 0,40
2000:01-2004:12  2,893*:#* (0,012) -0,156***  (0,029) 0,69
2005:01-2015:05  2,395%*%%* (0,048)  -0,309***  (0,048) 0,56
2015:06-2019:06  2,867*%** (0,046)  -0,755***  (0,043) 0,96

Zapornd mezera vystupu  2,531%%%* (0,045)  -0,255***  (0,047)
2000:01-2004:12  2,959%::* (0,003) -0,071***  (0,008)
2005:01-2015:05 2,501 %*%* (0,026) -0,166***  (0,021)
2015:06-2019:06 2,854 %*%*%* (0,045)  -0,741**%*  (0,038)

Rozdil mezer vystupu -0,005 (0,053) -0,016 (0,056)
2000:01-2004:12  -0,066***  (0,013) -0,085***  (0,030)
2005:01-2015:05  -0,105%* (0,048)  -0,143***  (0,048)

2015:06-2019:06 0,012 (0,048) -0,014 (0,044)
Dynamické modely

Maximalni zpozdéni 1 - -) -0,699***  (0,243) 0,50
2000:01-2004:12 - =) -0,320%* 0,144) 0,11
2005:01-2015:05 - (=) -0,255***%  (0,095) 0,74
2015:06-2019:06 — (-) -0,690* 0,387) 0,36

Maximélni zpozdéni 2 - =) -0,566%* 0,222) 0,50
2000:01-2004:12 - -) -0,494 0,302) 0,17
2005:01-2015:05 - =) -0,257**%*%  (0,095) 0,74
2015:06-2019:06 — (=) -0,694* (0,370) 0,39

Maximalni zpoZdéni 3 - =) -0,553%%* (0,230) 0,52
2000:01-2004:12 - (=) 3,879* (2,183) 0,23
2005:01-2015:05 - ) -0,241%* 0,097) 0,74
2015:06-2019:06 — =) -0,651 (0,400) 0,41

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadi modeld Beveridgeovy kiivky. Symboly *, **,
*#% oznacuji, Ze jsou koeficienty statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznam-
nosti. Symbol ’-” u koeficientu determinace oznacuje, Ze je statisticky nevyznamny na 10%
hladiné vyznamnosti. Pro vypocet smérodatnych odchylek odhadii parametrii, uvedenych v
zavorce, byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZzené na Neweyho-Westovu estimétoru
(HAC estimator, tedy vzhledem k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentn{ estimator).
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Tabulka G.3: Odhady parametri Beveridgeovy kfivky pro Mad’arsko (mési¢ni data)

Uroviiova konstanta ~ Koeficient elasticity R?
Zdkladni model

Celé obdobi 2,521***  (0,048) -0,438*** (0,078) 0,38
2000:01-2003:11  1,812***  (0,086) 0,490***  (0,135) 0,35
2003:12-2009:03  2,399***  (0,020) -0,312*** (0,035) 0,77
2009:04-2015:07  2,624***  (0,025) -0,247***  (0,039) 0,49
2015:08-2019:06  1,364***  (0,111) 0,417***  (0,098) 0,21

Model s asymetrii

Kladna mezera vystupu 2,518***  (0,060) -0,428*** (0,084) 0,38
2000:01-2003:11  1,947**%*  (0,072) 0,328***  (0,107) 0,46
2003:12-2009:03  2,382***  (0,023) -0,295***  (0,040) 0,81
2009:04-2015:07  2,646***  (0,053) -0,295***  (0,065) 0,52
2015:08-2019:06  1,397***  (0,164) 0,397***  (0,139) 0,22

Zapornd mezera vystupu  2,522%*%*  (0,057) -0,449***  (0,095)
2000:01-2003:11  1,844***  (0,105) 0,415%* (0,172)
2003:12-2009:03  2,438***  (0,012) -0,356***  (0,024)
2009:04-2015:07  2,616%**  (0,018) -0,207***  (0,033)
2015:08-2019:06  1,314%**  (0,173)  0,449***  (0,165)

Rozdil mezer vystupu -0,004 (0,066) 0,021 (0,087)
2000:01-2003:11 0,103 (0,114)  -0,087 (0,173)
2003:12-2009:03  -0,056**  (0,025) 0,062 (0,046)
2009:04-2015:07 0,030 (0,053) -0,088 (0,063)
2015:08-2019:06 0,083 (0,250)  -0,052 (0,227)

Dynamické modely

Maximadlni zpozdéni 1 - =) -1,195%** ~ (0,247) 0,27
2000:03-2003:11 - =) -0,647 (0,669) 0,26
2003:12-2009:03 - ) -0,603%** (0,278) 0,37
2009:04-2015:07 - =) -0,445%*%*%  (0,173) 0,37
2015:08-2019:06 — ) -7,185%*%% (2,739) 0,39

Maximadlni zpozdéni 2 - ) -1,314***%  (0,231) 0,31
2000:04-2003:11 - =) 0,086 (0,439) 0,30
2003:12-2009:03 - =) -0,553* (0,308) 0,40
2009:04-2015:07 - ) -0,470%%* (0,151) 040
2015:08-2019:06 — -) -9,467%* (3,937) 0,40

Maximadlni zpozdéni 3 - =) -1,369%**  (0,284) 0,32
2000:05-2003:11 - =) 0,384 (0,404) 0,34
2003:12-2009:03 - =) -0,465%* (0,218) 041
2009:04-2015:07 - ) -0,456***%  (0,156) 0,40
2015:08-2019:06 — -) -6,974%* (3,3200 0,40

Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé odhadid modeli Beveridgeovy kiivky. Symboly *, #%#,
*##% oznacuji, Ze jsou koeficienty statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vy-
znamnosti. Symbol ’-’ u koeficientu determinace oznacuje, Ze je statisticky nevyznamny
na 10% hlading vyznamnosti. Pro vypolet smérodatnych odchylek odhadii parametrii, uve-
denych v zdvorce, byly vyuZity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu
estimdtoru (HAC estimator, tedy vzhledem k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentn{

estimator).
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Tabulka G.4: Odhady parametrti Beveridgeovy kfivky pro Polsko (mési¢ni data)

Urovitovd konstanta  Koeficient elasticity R?

Zdkladni model

Celé obdobi 2,227%%%  (0,044) -0,595***  (0,063) 0,64
2001:01-2005:02  3,084***  (0,024) 0,211***  (0,030) 0,68
2005:03-2015:10  2,386***  (0,044) -0,317*** (0,085) 0,29
2015:11-2019:06  2,121***  (0,112) -0,741 (0,450) 0,11-

Model s asymetrii

Kladnd mezera vystupu 2,248**%  (0,058) -0,618*** (0,108) 0,65
2001:01-2005:02  3,138***  (0,025) 0,293***  (0,035) 0,81
2005:03-2015:10  2,439***  (0,048) -0,223%* (0,089) 0,33
2015:11-2019:06  2,125***  (0,130) -0,985* (0,525) 0,15

Zapornd mezera vystupu  2,189%**  (0,043) -0,601***  (0,053)
2001:01-2005:02  3,013***  (0,026) 0,132***  (0,026)
2005:03-2015:10  2,283***  (0,074) -0,454***  (0,117)
2015:11-2019:06  2,089***  (0,134) -0,344 (0,647)

Rozdil mezer vystupu 0,059 (0,055) -0,016 (0,099)
2001:01-2005:02  0,124***  (0,038) 0,162***  (0,048)
2005:03-2015:10  0,156* (0,084) 0,231* (0,136)

2015:11-2019:06 0,036 0,142)  -0,641 (0,641)
Dynamické modely

Maximélni zpozdéni 1 - -) -1,301*#**  (0,194) 0,46
2001:03-2005:02 - =) 0,053 0,103) 0,17
2005:03-2015:10 - -) -0,727*%**%  (0,078) 0,70
2015:11-2019:06 — =) -2,706%* (1,350) 0,24

Maximalni zpozdéni 2 - (=) -1,259***  (0,194) 0,49
2001:04-2005:02 - =) 0,085 (0,100) 0,18
2005:03-2015:10 - ) -0,702***  (0,167) 0,72
2015:11-2019:06 — ) -2,477%* (1,340) 0,25

Maximadlni zpozdéni 3 - =) -1,310%**  (0,243) 0,52
2001:05-2005:02 - =) 0,124 0,104) 0,27
2005:03-2015:10 - -) -0,670***  (0,139) 0,73
2015:11-2019:06 — =) -2,591%* (1,280) 0,25

Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadi modeld Beveridgeovy kiivky. Symboly *, **,
*#% oznacuji, Ze jsou koeficienty statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznam-
nosti. Symbol *- u koeficientu determinace oznacuje, Ze je statisticky nevyznamny na 10%
hladiné vyznamnosti. Pro vypocet smérodatnych odchylek odhadl parametri, uvedenych v
zavorce, byly vyuzity robustni standardni chyby zaloZené na Neweyho-Westovu estimdtoru
(HAC estimator, tedy vzhledem k heteroskedasticité a autokorelaci konzistentni estimator).
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Odhady konstanty Beveridgeova vztahu pro regiony Ceské republiky (mési¢ni data)
2000-2019 2000-2007

.5 17 1.9 21 23 25 27

<1 29 >3 <15 1.7 1.9 21 23 25 27 29 >3

2008-2013

.5 1.7 1.9 21 23 25 27

<1 29 >3 <15 1.7 1.9 21 23 25 2.7 29 >3

Obriazek G.3: Odhady troviiové konstanty Beveridgeovy kivky pro regiony Ceska na m&si¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu statického modelu Beveridgeovy kiivky. Symboly *, **, ##* oznaluji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.
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Odhady elasticity Beveridgeova vztahu pro regiony Ceské republiky (mésiéni data)

2000-2019 2000-2007
<1 -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0 <A -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0
2008-2013 2014-2019

<1 -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0 <A1 -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0

Obrizek G.4: Odhady koeficientu elasticity Beveridgeovy kiivky pro regiony Ceska na mési¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu statického modelu Beveridgeovy kfivky. Symboly *, #*, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladin€ vyznamnosti.

Odhady konstanty Beveridgeova vztahu pro regiony Slovenska (mésicni data)
2000-2019 2000-2007

<1.5 1.7 1.9 21 23 25 27 29 >3 <15 1.7 1.9 21 23 25 27 29 >3

2008-2013 2014-2019

<1.5 1.7 1.9 21 23 25 27 29 >3 <15 1.7 1.9 21 23 25 27 29 >3

Obrazek G.5: Odhady droviiové konstanty Beveridgeovy kfivky pro regiony Slovenska na mési¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé€ odhadu statického modelu Beveridgeovy kiivky. Symboly *, #*, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladin€ vyznamnosti.
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Odhady elasticity Beveridgeova vztahu pro regiony Slovenska (mésiéni data)

2000-2019 2000-2007
<1 -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0 <4 -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0
2008-2013 2014-2019

<1 -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0 <A -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0

Obrazek G.6: Odhady koeficientu elasticity Beveridgeovy kiivky pro regiony Slovenska na mési¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu statického modelu Beveridgeovy kiivky. Symboly *, #*, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.

Odhady konstanty Beveridgeova vztahu pro regiony Mad’arska (mésicni data)
2000-2019 2000-2007

<1.5 1.7 19 21 23 25 27 29 >3 <15 1.7 1.9 21 23 25 2.7 29 >3
2008-2013 2014-2019

<1.5 1.7 1.9 21 2.3 25 27 29 >3 <1.5 1.7 1.9 21 23 2.5 27 29 >3

Obrazek G.7: Odhady droviiové konstanty Beveridgeovy kiivky pro regiony Mad’arska na mési¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhada statického modelu Beveridgeovy kfivky. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.
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Odhady elasticity Beveridgeova vztahu pro regiony Mad’arska (mésicni data)

2000-2019 2000-2007

%

<A -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0 < -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0
2008-2013 2014-2019

<1 -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0

Obrazek G.8: Odhady koeficientu elasticity Beveridgeovy kiivky pro regiony Mad’arska na mési¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadu statického modelu Beveridgeovy kiivky. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.

<1 -0.8 -0.6 -0.4 -0.2 >0

Odhady konstanty Beveridgeova vztahu pro regiony Polska (mesmm data)
2000-2019 000-2007

>3 >3

29 29

27 2.7

25 2.5

23 23

21 21

1.9 1.9

. 1.7 1.7
<1.5 <15

2008-2013 >3 2014-2019 >3
29 29

2.7 27

25 25

) 23 A 23
21 21

1.9 1.9

% 1.7 ﬁ 1.7

<1.5 <15

Obrazek G.9: Odhady droviiové konstanty Beveridgeovy kiivky pro regiony Polska na mési¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhada statického modelu Beveridgeovy kfivky. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.
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Odhady elasticity Beveridgeova vztahu pro regiony Polska (mésicni data)

2000-2019 >0 2000-2007 >0
0.2 -0.2
0.4 -0.4
-0.6 -0.6
-0.8 -0.8
<1 <=1
2008-2013 0 2014-2019 >0
-0.2 =0.2
0.4 -0.4
-0.6 -0.6
-0.8 -0.8
<1 <1

Obrazek G.10: Odhady koeficientu elasticity Beveridgeovy kfivky pro regiony Polska na mési¢nich datech
Zdroj: Vlastni zpracovani na zakladé€ odhadu statického modelu Beveridgeovy kiivky. Symboly *, **, *** oznacuji, Ze jsou koeficienty Okunova
vztahu statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladiné vyznamnosti.
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Priloha H

Odhady efektivity regionalnich trhu prace
zemi V4 s vyuzitim meésicnich dat

V této pfiloze jsou prezentovany vysledky odhadl primérnych hodnot efektivity parovaci funkce pro
regiony zemi Visegradské skupiny a rozdéleni této efektivity napfi¢ regiony v obdobi let 2000 az 2019.
Jednd se o odhady zaloZené na vysledcich prezentovanych v kapitolach 6.2.1, 6.2.2 a 6.2.3, které byly
zpracovany s vyuzitim mésicnich dat.

H.1 Model fixnich vliva

Odhady primérné efektivity pro regiony Ceské republiky (mésiéni data)
2000-2019 2000-2007

0 0.2 0.4 0.6 0.3 1

2008-2013 2014-2019

o
< T

Obriazek H.1: Odhady priméré efektivity parovaciho procesu pro regiony Ceské republiky (panelovy model

0 0.2 0.4 0.6 0.8
X

fixnich vlivi, mési¢ni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé odhadl parovaci funkce v rimci panelového modelu fixnich vliva.

0 0.2 0.4 0.6 0.8
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Odhady pramérné efektivity pro regiony Slovenska (mésiéni data)

2000-2019 2000-2007
0 0.2 0.4 0.6 0.8 1 0 0.2 0.4 0.6 0.8 1
2008-2013 2014-2019

t

]

0.2 0.4 0.6 0.8

-
o

0.2 0.4 0.6 0.8

-

Obrazek H.2: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Slovenska (panelovy model fixnich
vlivia, mésicni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zékladé odhadl parovaci funkce v rimci panelového modelu fixnich vliva.

Odhady priimérné efektivity pro regiony Mad'arska (mésiéni data)
2000-2019 2000-2007

o
e
[N}

0.4 0.6 0.8 0.2 0.4 0.6 0.8
2008-2013 2014-2019

-
=]
-

0 0.2 0.4 0.6 0.3

-

0 0.2 0.4 0.6 0.8

-

Obrazek H.3: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Mad’arska (panelovy model fixnich
vlivli, mési¢ni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v ramci panelového modelu fixnich vliva.
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H.1 Model fixnich vliva

Regionalni rozdéleni efektivity v Ceské republice (mésiéni data)
Zlinsky kraj - |———‘———-|‘:|:‘|- _____ ‘_______‘4 ‘
Ustecky kraj - :D— ————— q vee .
Stiedocesky kraj - F——_—— -I:l:'— _________ q e v
Praha - I—————{:l:l— ——————————— [ .

Plzefisky kraj - F-———-{ 1 b I e e
Pardubicky kraj |- m————— 1 1T F----—————— 1o
Olomoucky kraj - l—————{::— _________ 4

Moravskoslezsky kraj — == -I:l:l— ————— | w e
Liberecky kraj |- F————— [ 1
Kralovehradecky kraj [~ F———— - [ b —— |
Kraj Vysoéina (- F—————— - [ Fee—————_——— |
Karlovarsky kraj [~ === -I:l:'— —————————— | oo . .
Jihomoravsky kraj [~ == —|:|:|— _________ |
Jihoéesky kraj (- ——————— - [ Fee———_————— e
0.‘3 0.‘4 OTS 0.‘6 0.‘7 O.‘S 0.‘9
Efektivita

Obrazek H.6: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Ceské republiky (panelovy model

fixnich vlivli, mési¢ni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v ramci panelového modelu fixnich vlivi.

Zilinsky kraj

Trnavsky kraj

Trenciansky kraj

Presovsky kraj

Nitriansky kraj

Kosicky kraj

Bratislava

Banskobystricky kraj

Regionalni rozdéleni efektivity na Slovensku (mésicni data)
T T T T T T T T

-

.

0.4

0.5 0.6 0.7 0.8 0.9
Efektivita

Obrazek H.7: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Slovenska (panelovy model
fixnich vlivli, mési¢ni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v rimci panelového modelu fixnich vlivi.
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Regionalni rozdéleni efektivity v Mad’arsku (mési¢ni data)
T T T T

sala F . .. ... ]
Veszprém — cob—— =T F—— = e . _
Vas * _—— —_——— o ee . _
Tolna - o F—— T F———ree - - il
Szabolc-Szatmar-Bereg - ——————— T tr--—-—-- 1 ce . -
Somogy - e k== F———Hee . . _
Pest [~ o k== T F-—= _
Nograd =+ =T F———1ee - . |
Komarom-Esztergom [~ -———-CT F-———1 B
Jasz-Nagykun-Szolnok - T +-—-—-=—- 4 . _
Heves — s I M e R * 7
Hajdu-Bihar [~ _————— I N 1 . . _
Gyér-Moson-Sopron [~ eb————[T F—-===1 == _
Fejér - . ——-C T }F—-——1 . . _
Csongrad . ————— CT—F-——=-=1 - . . _
Budapest - F=—LT F——=4 e . _
Borsod-Abauj-Zemplén .o ————— 1T t+r---—- domeos o . _
Békés — B 1T r----- 4 - |
Baranya (- ————— T t+--—-— Heo o _
Bacs-Kiskun — ‘ \'____C’:’___\___' “ ‘ ‘ i L

0.2 0.3 0.4 0.5 0.6 0.7 0.8 0.9 1

Efektivita

Obrazek H.8: Regionalni rozdélen{ efektivity parovaciho procesu pro regiony Mad’arska (panelovy model
fixnich vlivii, mési¢ni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v ramci panelového modelu fixnich vliva.
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Obrazek H.9: Regionalni rozdélen{ efektivity parovaciho procesu pro regiony Polska (panelovy model fixnich
vlivi, mési¢ni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadl parovaci funkce v ramci panelového modelu fixnich vlivi.
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H.2 Model stochastickych mezi

Tabulka H.1: Odhady pérovaci funkce z modelu stochastickych mezi (neomezené vynosy z rozsahu, obdobi
2000-2019)

P

Ctvrtletni data Meésicéni data
Parametr CR SR HU PL CR SR HU PL

konstanta -0,424%%% 9 752%¥% - _0,489%** 2 052%*F*  -0,616%**  6,810%**  -0,584%** -] 448%**
(0,114) (0,256) (0,077) (0,088) (0,066) (0,141) (0,042) (0,040)

log U 0,728%%%  _0,118%%%  (,678%%*  (,750%%* (O 741%%%  0,019%  0,694%%%  (,604%%*
(0,010) (0,013) (0,007) 0,011) (0,005) (0,011) (0,004) (0,005)
logV 0,093%%%  0216%%%  0208%%*  (0,192%k%  (,[07*FF  (,159%%%  (,]99kFx  (,232%k*
(0,006) (0,010) (0,006) (0,009) (0,003) (0,008) (0,004) (0,004)
trend -0,004%*%%  _0,001%%*  0,005%** -0,002%
(0,000) (0,000) (0,005) (0,000)
Ygap 0,062%%%  0,018%%  0,030%%%  0,010%%  -0,091%%%  0,000%%%  _0,046%F%  _0,009%%*
(0,010) (0,004) (0,005) (0,005) (0,007) (0,001) (0,009) (0,001)
U_fem_rate  -0,000%  0,033%%* X 0,000%%  0,030%%%  0,01]%** X -0,004%
(0,005) (0,003) (0,001) (0,002) (0,002) (0,000)

U_abs_rate  0,034%%%  .0,021%%* _0,001%*%*  -0,020%*
0,011) (0,005) (0,000) 0,011)

U_ben_rate -0,07 1 %% X 0,004%*  -0,062%:** X -0,031%#%  -0,008%**
(0,006) (0,002) (0,004) (0,007) (0,001)
Age_24_rate X X 0,019%** X X X 0,021 ***
(0,003) (0,001)
Age_55_rate  -0,018%%** X X -0,008 X X X X
(0,005) (0,003)
Edu_1_rate 0,044 %% X X X X X X
(0,004)
Edu_3_rate 0,091 *** X X 0,023*** X X X X
(0,009) (0,004)
U_3_rate 0,033 X X 0,016%** X X
(0,003) (0,002)
U_12_rate -0,035%#:* 0,003* X 0,002 X -0,014%3%:* X X
(0,003) (0,002) (0,001) (0,001)
o? 0,026%**  (0,023%**  (0,023%**  (,009%*%*  0,071%**%  0,051%**  0,068*%**  (0,010%**
(0,003) (0,001) (0,000) (0,000) (0,006) (0,002) (0,009) (0,000)
5 0,483***  (,406%** 0,000 0,138%:* 0,860%**  (,272%%* (724 0,355

(0,064) (0,030) (0,000) (0,059) (0,015) (0,076) (0,037) (0,047)

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadti parovaci funkce s vyuzitim modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995). Symboly
* kE CREE oznaCuji, Ze jsou koeficienty statisticky vyznamné na 10%, 5% resp. 1% hladin€ vyznamnosti. Koeficienty bez oznacent statis-
tické vyznamnosti jsou vyznamné na hladiné vyznamnosti 15 %, vyjimkou je jen konstanta, vyjadfujici primérny fixni vliv, a proménné
pérovaci funkce, log U a log V. Symbol "X’ oznaCuje proménné, které nemohly byt do modelu zahrnuty v disledku chybéjicich dat v
daném obdobi. V piipadé Polska jsou odhady provedeny na obdobi 2001-2019.
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Odhady primérné efektivity pro regiony Ceské republiky (mésiéni data)
2000-2019 2000-2007

2008-2013 2014-2019

Obrizek H.10: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Ceské republiky (model

stochastickych mezi, mésic¢ni data)
Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadi parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Obrazek H.11: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Slovenska (model stochastickych
mezi, mésicni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdklad€ odhadd pdrovaci funkce v rdimci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Odhady primérné efektivity pro regiony Mad'arska (mésic¢ni data)
2000-2019 2000-2007

<0.5 0.6 0.7 0.8 0.9 1 <0.5 0.6 0.7 0.8 0.9 1

Obrazek H.12: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Mad’arska (model stochastickych
mezi, mésicni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadt parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).

Odhady priamérné efektivity pro regiony Polska (mésiéni data)
2000-2019 2000-2007

<0.5

Obrazek H.13: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Polska (model stochastickych mezi,
meésicni data)

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v rimci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Vyvoj rozdéleni efektivity (mésicni data)
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Obrazek H.14: Vyvoj rozdéleni efektivity parovaciho procesu v regionech zemi V4 (model stochastickych mezi,
mésicni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadt parovaci funkce v ramci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Obrazek H.15: Regionalni rozd&leni efektivity parovaciho procesu pro regiony Ceské republiky (model

stochastickych mezi, mésicni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v rimci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Regionalni rozdéleni efektivity na Slovensku (mésicni data)
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Obrazek H.16: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Slovenska (model stochastickych

mezi, mesicni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadt parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Obrazek H.17: Regiondln{ rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Mad’arska (model stochastickych
mezi, mésicni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadi parovaci funkce v rimci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Regionalni rozdéleni efektivity v Polsku (mésic¢ni data)
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Obrazek H.18: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Polska (model stochastickych

mezi, mésicni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé¢ odhadt parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).
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Odhady primérné efektivity pro regiony Ceské republiky (mési¢ni data)
2000-2019 2000-2007

Obrizek H.19: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Ceské republiky (model

stochastickych mezi s fixnimi vlivy, mésicni data)
Zdroj: Vlastni zpracovdni na zdkladé odhadd pdrovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).
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Obrazek H.20: Odhady primérné efektivity parovactho procesu pro regiony Slovenska (model stochastickych

mezi s fixnimi vlivy, mésicni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadt parovaci funkce v ramci modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).
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Odhady priimérné efektivity pro regiony Mad'arska (mésiéni data)
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Obrazek H.21: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Mad’arska (model stochastickych
mezi s fixnimi vlivy, mésicni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadt parovaci funkce v ramci modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).

Odhady pramérné efektivity pro regiony Polska (mési€ni data)
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Obrazek H.22: Odhady primérné efektivity parovaciho procesu pro regiony Polska (model stochastickych mez{
s fixnimi vlivy, mési¢ni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v rimei modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).
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Vyvoj rozdéleni efektivity (mésicni data)
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Obrazek H.23: Vyvoj rozdéleni efektivity parovaciho procesu v regionech zemi V4 (model stochastickych mezi
s fixnimi vlivy, meési¢ni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadt parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).
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Regionalni rozdéleni efektivity v Ceské republice (mésiéni data)
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Obrazek H.24: Regionalni rozd&leni efektivity parovaciho procesu pro regiony Ceské republiky (model
stochastickych mezi s fixnimi vlivy, mési¢ni data)

Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadd parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).
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Regionalni rozdéleni efektivity na Slovensku (mésicni data)
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Obrazek H.25: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Slovenska (model stochastickych

mez{ s fixnimi vlivy, mesicni data)
Zdroj: Vlastni zpracovéni na zdkladé odhadd parovaci funkce v rdmci modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).
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Obrazek H.26: Regiondln{ rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Mad’arska (model stochastickych

mezi s fixnimi vlivy, mésicni data)
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadi parovaci funkce v rimei modelu stochastickych mezi s fixnimi vlivy dle Wang — Ho (2010).
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Obrazek H.27: Regiondlni rozdéleni efektivity parovaciho procesu pro regiony Polska (model stochastickych
mezi s fixnimi vlivy, mési¢ni data)

Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé odhadd parovaci funkce v rimei modelu stochastickych mezi dle Battese — Coelli (1995).



Priloha I

Log-linearizovana podoba DSGE modelu
se ’search and matching’’ mechanismem

Odvozeny DSGE model se ,,search and matching® mechanismem pfedstaveny v kapitole 7.1 byl pro
ucely odhadu log-linearizovan v okol{ ustdlenych stavi. Rovnice pro vypocet ustdlenych stavi a vy-
sledky log-linearizace zaloZené na Taylorové rozvoji 1. fadu jsou shrnuty v této piiloze. Jednd se o
modelové rovnice vychazejici z rovnic omezeni a podminek prvniho fddu. Proménné v ustdleném stavu
jsou oznaceny horni ¢arkou, logaritmické odchylky proménnych od (logaritmii) ustalenych stavi jsou
vyjadieny vinovkou.
Sektor domacnosti
e Rovnice optimdlniho rozhodovéani domécnosti, (7.3)
A= (C) -7 = log A = —clog (C)
Xt = —0 ét

Trh prace
e Parovaci funkce, (7.4)
m:ﬂ(ﬂ)E (T))(l_f) = logm =logpn+ logu+ (1 —&)logv
my = i + &g + (1 — &)y

e Pravdépodobnost obsazeni volného pracovniho mista, (7.6)

qg= = log ¢ = logm + log v

ST

g = My — Uy
e Tésnost trhu préce, (7.5)

0 = = log § = log v + log @

S

et:%jt_at

e Definice miry zaméstnanosti, (7.7)

N|

n=1-— = logn = log(1 — logu)
U
u
1—a '

= —
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e Dynamika zaméstnanosti, (7.8)

L—p

1—
vq = logn—log( p) + log v + log ¢
p

ﬁ:

L i+ 97 (1 + @) 5
— |[MNy—1 T 0q (V-1 T qt—1)] — —pPt
q I—p
Sektor firem

e Poptdvka po produkci firem, (7.12)

1-5 _ _ _
g:(g) Y = logg=(-1-2)[logp—logP] —log¥
7; = log (%) (—&)er+ (-1—-¢) (ﬁt - ﬁt) +Y,

e Produkéni funkee, (7.13)

y=A(n)* = logj = log A + alogn
= Avt + any

e Rovnice optimdlniho rozhodovéni firem I, (7.15)

logT =1lo L ag d —w
S Py m+s—p

alisp (y ne+ 1z +pt> — wwy + A7 ((1 - pE <§t+1 +7~'t+l) - ﬁﬁt)

g 1+€p @+ (1-p)BT
e Rovnice optimalniho rozhodovéani firem II, (7.16)
w(@) 7Y = (1~ p)ghr
log k + (1) — 1)log v = log(1 — p) + log § + log 3 + log 7

(Y —1)vp = q + Et(gtJrl + Teq1) — f ﬁﬁt

e Rovnice stochastického diskontniho faktoru, (7.17)

)
s
f=p =  logB=logph
gt = Xt 7}\/,5,1

Mzdové vyjednavani

e Mzdova rovnice, (7.27)
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Uzavreni modelu

e Agregatni omezeni ekonomiky, (7.28)

Y=C+ g(%)‘b = logY = log <C’ + :Z(E)d’>
~ éét + /@(17)1”%
Yi=— -

C+ 5(v)¥

Stochastické procesy

Log linearizace stochastickych procest je implicitné definovana rovnicemi (7.30) az (7.34), kdy v usta-
leném stavu jsou Soky €; pro i € (A, x, &, 4, p) nulové a ustélené stavy stochastickych procest jsou tedy
definovany exogenné mimo systém modelovych rovnic. Log-linearizované rovnice jsou tedy dany jako

Ay =padi s+ &
Xt = PxXi—1+ €,
€t = pPeEi—1 + €,
fe = pu/jtfl + 657
Pt = PpPi—1+ €.
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